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บทคัดยอ 

องคกรขนาดกลางและขนาดใหญ มักมีจํานวนรายการในบัญชีแยกประเภทจํานวนมากในแตละเดือน ทําใหขั้นตอนใน
การแยกรายการออกเปนกลุมตาง ๆ ใชเวลานาน เพื่อบรรเทาปญหาดังกลาว ในบทความน้ีไดนําเสนอการประยุกตใชการเรียนรู
ดวยคอมพิวเตอรเพื่อจําแนกรายการบัญชีแบบอัตโนมัติ ไดมีการใชการประมวลผลภาษาธรรมชาติเพื่อสกัดคุณลักษณะออกจาก
รายการบัญชีที่อาจเปนขอความที่มีทั้งภาษาไทย ภาษาอังกฤษ ตัวเลข หรืออักขระพิเศษปนกัน จากนั้นไดใชการเรียนรูดวย
คอมพิวเตอรแบบมีการสอนเพื่อจําแนกรายการทําบัญชีออกเปน 3 ประเภท ไดแก คาใชจาย สินทรัพย ซื้อวัตถุดิบและวัสดุ  ใน
บทความน้ีไดนําเสนอผลลัพธของการเรียนรูดวยคอมพิวเตอร 3 อัลกอริทึมไดแก Decision Tree, Logistic Regression และ 
Naïve Bayes ผลการศึกษาเชิงทดลองปรากฏวา อัลกอริทึม Naïve Bayes , Logistic Regression, และDecision Tree มี
ความถูกตองเฉลี่ย 89.88% ,88.99% และ 79.40% ตามลําดับ 

คําสําคัญ: การจําแนกประเภท, การเรียนรูดวยคอมพิวเตอร, การประมวลผลภาษาธรรมชาติ  

510



The 12th NPRU National Academic Conference   

Nakhon Pathom Rajabhat University | Nakhon Pathom | Thailand | 9 - 10 July 2020

2 | King's Philosophy and Research for Life Balance in Disruptive Technology Era

An Application of Machine Learning for Bookkeeping Entry Classification 

in Accounting Ledger 

Areewan Santisiripong1,*, Somporn Samangsri2 and Suparerk Manitpornsut2 

1Master of Engineering in Computer Engineering and Financial Technology 
2Computer Engineering and Artificial Intelligence 

School of Engineering, University of the Thai Chamber of Commerce 

*areewan2450@hotmail.com

Abstract 

Each month medium and large organizations usually cope with a large number of bookkeeping 

entries in accounting ledgers. This is a time-consuming process. To alleviate the problem, we propose an 

application of machine learning to classify bookkeeping entries. The natural language processing is 

employed to extract the features out of each entry, which may be in the combination of Thai, English, 

numbers, and/or special characters. Then, supervised machine learning algorithms are applied, i.e. 

Decision Tree, Logistic Regression and Naïve Bayes. The experimental results show that the accuracy of 

Naïve Bayes, Logistic Regression and Decision Tree is 89.88%, 88.99% and 79.40%, respectively. 

Keywords: Classification, Machine Learning, Natural Language Processing 

1. บทนํา

องคกรทุกองคกร ไมวาจะเปนหนวยงานของรัฐหรือเอกชนจําเปนตองมีระบบบัญชี ในแตละประเทศมีกฎหมาย
ควบคุมหรือมีระเบียบปฏิบัติในการทําบัญชี ซึ่งรวมทั้งประเทศไทยดวย ซึ่งระบบบัญชีมีความซับซอนและมีเอกสารที่เกี่ยวของ
มากมาย 

การทําบัญชีเริ่มตนจากการจัดบันทึกรายการคาในบัญชีแยกประเภท ขอมูลเหลาน้ีสามารถนํามาประมวลผลเพ่ิมเติม 
เชน การสรุปออกเปนงบการเงิน เปนตน ดวยลักษณะงานบัญชีที่มีการทําเปนรายเดือน ทําใหอาจมีการสะสมของงานเอกสาร
จํานวนมาก ทําใหตองใชทรัพยากรทั้งบุคลากรและเวลาจํานวนมากในการทํางานดังกลาว 

ในปจจุบันมีการใชเครื่องมือทางดิจิทัล เชน การใชโปรแกรมบนคอมพิวเตอร และแท็บเลต เปนตน เพื่อชวยในการทํา
บัญชี ขอมูลทางบัญชีในเคร่ืองมือเหลานี้มักอยูในรูปแบบดิจิทัล แตอยางไรก็ตาม เครื่องมือเหลานี้มักตองอาศัยความรูความ
ชํานาญของนักบัญชีในการกรอกขอมูลใหถูกตอง และยังตองใชเวลาในการปฏิบัติงานดวยมือ ซึ่งอาจนําไปสูขอผิดพลาดได 

เพื่อใหเกิดการไหลของงานแบบดิจิทัล (Digital Workflow) ที่นําไปสูกระบวนการแบบอัตโนมัติ (Automation) ควร
มีขั้นตอนดังนี ้
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1. รับเอกสารท่ีเกี่ยวของ เชน ใบเสร็จรับเงิน ใบเรียกเก็บเงิน เปนตน หากเอกสารไมอยูในรูปแบบดิจิทัล ตองมีการ
แปลงใหอยูในรูปแบบดิจิทัลที่สามารถประมวลได เชน การใชสแกนเนอรและ OCR (Optical Character

Recognition) เพื่อรูจําตัวอักษร แลวบันทึกอยูในรูปแบบตัวอักขระ เปนตน
2. บันทึกขอมูลในรูปแบบดิจิทัลลงในบัญชีทั่วไป ขอมูลเหลานี้ควรอยูในรูปแบบตัวอักษร และ/หรือ ตัวเลขท่ี

สามารถประมวลผลไดอยางรวดเร็ว
3. จําแนกขอมูลแตละรายการ โดยแยกเปนประเภทตาง ๆ เชน คาใชจาย สินทรัพย ซื้อวัตถุดิบและวัสดุ เปนตน
4. สรุปขอมูลทางบัญชีในรูปแบบท่ีเหมาะสม เชน งบการเงิน เปนตน

หากองคกรใดสามารถวางระบบใหสามารถทําตามขั้นตอนขางตนได จะเกิดการไหลของงานแบบดิจิทัลไดอยาง
อัตโนมัติ ทําใหระบบบัญชีมีความรวดเร็ว รูขอมูลสถานะทางการเงินไดแบบเวลาจริง และสามารถตรวจสอบไดในระยะเวลาอัน
สั้น 

อยางไรก็ตามการไหลของงานแบบดิจิทัลที่ยกตัวอยางไวขางตนนี้ มีความซับซอนและมีประเด็นในการทําวิจัยหลาย
ประเด็นในแตขัน้ตอน ดังนั้น ในงานวิจัยนี้จึงมีสมมติฐานเพื่อใหขอบเขตของงานวิจัยอยูในกรอบงานและเวลาท่ีเหมาะสมดังนี้ 

1. เอกสารที่เก่ียวของอยูในรูปแบบดิจิทัล ที่สามารถนําไปประมวลผลไดทันที เชน อยูในรูปแบบ CSV หรือ
XLS/XLSX เปนตน ขอความในแตละรายการ ประกอบไปดวยอักขระภาษาไทย ภาษาอังกฤษ ตัวเลข และ/หรือ
อักขระพิเศษ ที่อาจผสมกัน

2. การจําแนกขอความแตละรายการออกเปนประเภทตาง ๆ ไดแก คาใชจาย สินทรัพย ซื้อวัตถุดิบและวัสดุ
เทานั้น ไมมีการนําขอมูลที่จําแนกแลวไปประมวลผลในระดับถัดไป

จากสมมติฐานขางตน ประโยชนของงานวิจัยนี้คือ การนําผลลัพธจากการจําแนกรายการออกเปนประเภทตาง ๆ ไป
ประมวลผลเพิ่มเติม เพื่อใหไดรายงานทางบัญชีท่ีตองการ เชน งบกําไรขาดทุน เปนตน 

ในบทความน้ี มีองคประกอบหลักดังน้ี ในหัวขอที่ 2 เปนความรูพื้นฐานและงานวิจัยที่เกี่ยวของ ในขณะท่ีผูวิจัยได
อภิปรายสิ่งทีน่ําเสนอไวในหัวขอท่ี 3 และผลการทดสอบในหัวขอท่ี 4 สวนหัวขอที่ 5 ซึ่งเปนหัวขอสุดทายคือ การสรุป อภิปราย
ผล และแนวทางในการทําวิจัยในอนาคต  

2. ความรูพ้ืนฐานและงานวิจัยท่ีเกี่ยวของ

2.1 ความรูพ้ืนฐาน 
2.1.1 การประมวลผลภาษาธรรมชาติ (Natural Language Processing) 

การประมวลผลภาษาธรรมชาติคือ การใชเทคนิคทางปญญาประดิษฐในการประมวลผลเพื่อใหเขาใจภาษาพูด
หรือภาษาเขียนของคน (อัศนียและคณะ, 2541) ตัวอยางพื้นฐานของการประมวลผลภาษาธรรมชาติไดแก  

1) การตัดคําในประโยค (Tokenization) คือ กลไกในการแบงตัวอักขระท่ีอยูในประโยคออกเปนคํา (Token)

เชน “ฉันพูดภาษาไทย” อาจสามารถแบงออกเปนคําไดดังนี้ “ฉัน”, “พูด”, “ภาษา”, “ไทย” เปนตน 

2) การกํากับหนาที่ของคํา (Part of Speech Tagging) คือ กลไกในการหาหนาที่ของคํา (Part of Speech) ใน
ประโยค เชน “I am a boy.” สามารถแบงประโยคเปนคําแตละคําและกํากับหนาท่ีไดดังนี้ I_PNP am_VBB a_AT0 boy_NN1 

._PUN โดยหน าที่ ของคํ า เปนดั งตารางที่  1 โดย ท่ีหน าที่ ของคํ าทั้ งหมดสามารถ ดู เพิ่ ม เติ ม ไดที่  UCREL 

(http://ucrel.lancs.ac.uk/claws5tags.html)  
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ตารางที่ 1 ตัวอยางหนาท่ีของคํา 
คํายอ หนาท่ีของคํา 

PNP personal pronoun (e.g. YOU, THEM) 

VBB the "base forms" of the verb "BE" 

AT0 singular article (e.g. a, an, every) 

NN1 singular common noun (e.g. book, girl) 

PUN punctuation - general mark (i.e. . ! , : ; - ? ... ) 

 

นอกจากการประมวลผลภาษาธรรมชาติแบบพื้นฐานขางตนแลว การประมวลผลภาษาธรรมชาติสามารถพัฒนาไปสู
ระบบท่ีมีความซับซอนมากขึ้น เชน การแปลภาษา (Machine Translation) การยอความ (Text Summarization) การ
วิเคราะหอารมณความรูสึก (Sentiment Analysis) ทีม่ีอยูในขอความ เปนตน 

 

2.1.2 การเรียนรูดวยคอมพิวเตอร (Machine Learning) 

การเรียนรูดวยคอมพิวเตอรเปนศาสตรยอยในดานปญญาประดิษฐ  เปนกลไกในการใชอัลกอริทึมของ
คอมพิวเตอรทีม่ีแบบจําลองทางคณิตศาสตรในการสรางผลลัพธซึ่งอาจเปนการทํานาย การจัดกลุม เปนตน 

แบบจําลองคณิตศาสตรดังกลาว อาจจัดทําโดยมีการเรียนรูแบบมีการสอน (Supervised Learning) การเรียนรู
แบบไมมีการสอน (Unsupervised Learning) การเรียนรูแบบสรางเสริม (Reinforcement Learning) และอาจมีการเรียนรู
แบบอื่นหรือแบบใหมที่ถูกพัฒนาข้ึน การเรียนรูแตละแบบเหมาะกับลักษณะการนําไปประยุกตใชที่แตกตางกัน เชน การเรียนรู
แบบมีการสอนสามารถนําไปใชในการจําแนกขอมูล (Data Classification) และการรูจําวัตถุ (Object Recognition) เปนตน 
สวนการเรียนรูแบบไมมกีารสอนสามารถนําไปประยุกตใชกับการจัดกลุมขอมูล (Data Clustering) เปนตน ในขณะท่ีการเรียนรู
แบบสรางเสริมสามารถนําไปประยุกตใชกับปญหาท่ีใชซอฟตแวรเอเจนทหลายตัวในการคํานวณ เชน การควบคุมสัญญาณไฟ
จราจรบนถนนท่ีมีหลายแยก แตละแยกใชซอฟตแวรเอเจนทในการตัดสินใจเพ่ือควบคุมเปนอิสระแตสามารถสื่อสารกันได เปน
ตน  

 

2.2 งานวิจัยท่ีเกี่ยวของ 
อมรา ติรศรีวัฒน (2561) กลาวถึงการพัฒนาหลักสูตรบัญชี ใหนักศึกษาตองมีความพรอมรองรับการทํางานในยุค

ดิจิทัล  ประกอบดวยความรู ทักษะดานเทคโนโลยีสารสนเทศ ระบบบัญชี โดยใชเครื่องมือที่ทันสมัยในการประมวลผลใน
รูปแบบของระบบปญญาประดิษฐ สามารถเรียนรูและปรับปรุงรูปแบบการทํางานได เชน การเก็บรายรับ รายจาย การลงบัญชี 
อาจถูกแทนดวยระบบอัตโนมัติ การคนหาขอมูล การจัดทํารายงานดวยระบบดิจิทัล รวมทั้งทักษะและการประยุกตใชเครื่องมือ 
อุปกรณทางเทคโนโลยีสารสนเทศ การสืบคน การวิเคราะหขอมูล โปรแกรมคอมพิวเตอรในการประมวลผล แบบจําลองขอมูล 
เปนตน สิ่งเหลาน้ีแสดงใหเห็นถึงแนวโนมของการเกดิการไหลของงานแบบดิจิทัล 

มีงานวิจัยจํานวนมากนําการเรียนรูดวยคอมพิวเตอรมาประยุกตใชในการประมวลผลขอมูล เชน กานดา แผวัฒนากุล 
และ ดร.ปราโมทย ลือนาม  (2556), G. Ozdagoglu et al. (2560) และ ยุทธ ไกยวรรณ (2555) ไดใชอัลกอริทึมพื้นฐาน เชน 
Decision Tree, Logistic Regression, และ Naïve Bayes เพื่อจําแนกขอมูล เปนตน งานท่ีมีความซับซอนมากขึ้นมีการใชการ
วิเคราะหขอความและการเรียนรูของคอมพิวเตอร เพื่อหาขอมูลที่ไมมีโครงสรางในดานการเงินและบัญชีโดยใช Artificial 

Neural Network (Li Guo, et al., 2562), นอกจากน้ัน ในกรณีที่ขอมูลมีมากกวา 2 กลุม การใชการเรียนรูของคอมพิวเตอร
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เพื่อจําแนกขอมูลยังทําไดอยางมีประสิทธิภาพ (Shiny Abraham,et al., 2020)  และ (ทองสา บุตรงามและบุญญสิทธิ์        
วรจันทร (2562)   

3. งานวิจัยท่ีเสนอ
การจําแนกรายการบัญชีในบัญชีแยกประเภทท่ีนําเสนอมีขั้นตอนในการประมวลผลดังนี้ 
1. คัดแยกรายการบัญชีออกเปน 2 ชุด ไดแก ชุดขอมูลสําหรับการสอน (Training Data Set) และชุดขอมูลสําหรับ

การทดสอบ (Testing Data Set)

2. นําขอมูลแตละชุดมาสกัดคุณลักษณะ (Feature Extraction)

3. นําคุณลักษณะของชุดขอมูลสําหรับการสอนมาปอนเปนอินพุตใหกับอัลกอริทึมการจําแนกขอมูล ซึ่งไดผลลัพธ
เปนแบบจําลอง

4. นําแบบจําลองที่ไดมาทดสอบความถูกตอง โดยทดสอบดวยชุดขอมูลสําหรับการทดสอบ

ขั้นตอนขางตนมีรายละเอียดดังน้ี 

3.1 ชุดขอมูล 

รายการบัญชีตนฉบับ แสดงไดดังตารางที่ 2 อยางไรก็ตาม เมื่อใชเปนชุดขอมูลสําหรับงานวิจัยนี้ จําเปนตองมีการทํา
ความสะอาดขอมูล (Data Cleansing) และมีการกํากับประเภทของขอมูล (Label) ซึ่งไดดังผลลัพธในตารางที่ 3 

ตารางที่ 2 ตัวอยางของรายการบัญชีตนฉบับ 

ตารางที่ 3 ตัวอยางชุดขอมูลท่ีผานการทําความสะอาดขอมูล 
รายการบัญชี ประเภท 

EF-4018BT Metal Pipe Clamp, Flat material 

EF-4018AT Metal Pipe Clamp, Flat material 

ถุงขยะสีดํา  36*45 expense 

เทปพิมพอักษร Brother สีเหลือง TZ-241 (18 mm.) expense 

4003582 เมาสออฟติคัลไรสาย น้ําเงิน Logitech M187 asset  
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ชุดขอมูลทั้งสิ้นมีจํานวน 1,875 รายการ โดยแบงเปนรายการประเภทคาใชจาย, ประเภทสินทรัพยและประเภทซ้ือ
วัตถุดิบหรือวัสดุ อยางละ 625 รายการ การแบงชุดขอมูลมีการแบง 2 วิธีตามกลไกในการทดสอบคือ  

1)  การทดสอบแบบ Train-Test Split ไดแบงขอมูลออกเปนชุดขอมูลสําหรับการสอน 70% และชุดขอมูลสําหรับ
การทดสอบ 30% 

2)  การทดสอบแบบ 10-Fold Cross Validation ทําโดยการแบงเปนชุดขอมูลสําหรับการสอน 90% และชุดขอมูล
สําหรับการทดสอบ 10% แตมีการปรับเปลี่ยนชุดขอมูล 10 ครั้งตามกลไกการทดสอบ 

 

3.2 การสกัดคุณลักษณะของขอมูล 

รายการบัญชีเปนขอมูลที่เปนตัวอักษรภาษาไทย ภาษาอังกฤษ ตัวเลข และ/หรืออักขระพิเศษ ซึ่งอาจมีปนกันไดหลาย
รูปแบบ เพื่อใหสามารถนําขอมูลไปประมวลผลดวยอัลกอริทึมการจําแนกขอมูลได จําเปนตองมีการสกัดคุณลักษณะจาก
รายการบัญชีกอน 

กลไกที่ใชในการสกัดคุณลักษณะของขอมูลคือ การตัดคํา (Word Tokenization) ซึ่งไดใช API ของ PyThaiNLP  
(Wannapong et al., 2016) และใชเทคนิคถุงคํา (Bag of Words) เพื่อสรางเว็กเตอรของขอมูลจากคลังศัพทที่ไดจากชุดขอมูล
สําหรับการสอน 
 

3.3 อัลกอริทึมการจําแนกขอมูล 

การเรียนรูดวยคอมพิวเตอรมีอัลกอริทึมที่สามารถนํามาใชในการจําแนกขอมูลไดหลายอัลกอริทึม ในงานวิจัยนี้ไดนํา
อัลกอริทึม Decision Tree, Logistic Regression และ Naïve Bayes มาใชในการทดสอบ เน่ืองจากท้ัง 3 อัลกอริทึมนั้น
สามารถใชไดกับงาน Multiple-Class Classification ซึ่งตรงกับลักษณะของการจําแนกรายการบัญชีซึ่งตองจําแนกออกเปน 3 

กลุมคือ คาใชจาย (Expense), สินทรัพย (Asset) และวัสดุ (Material) 
การพัฒนาโปรแกรมเพื่อทดสอบไดใชผานเครือ่งมือ Google Colab โดยใชโปรแกรมภาษาไพธอนและไลบรารี scikit-

learn (Pedregosa et al., 2011) ซึ่งมี API สําหรับการสรางแบบจําลองโดยใชอัลกอริทึม Decision Tree, Logistic 

Regression และ Naïve Bayes  

 
3.4 การทดสอบ 
การทดสอบประสิทธิภาพของแตละอัลกอริทึมโดยการวัดคาความแมนยํา (Precision), คาความระลึก (Recall),       

คาความถวงดุล (F-Measure) และคาความถูกตอง (Accuracy)  โดยแตละคาสามารถคํานวณไดดังนี้ 
 

คาความแมนยํา (Precision):                                                                                         

FP TP 

TP
  Precision                                                          (1) 

                                                                          

คาความระลึก (Recall): 

                     
FN TP 

TP
  Recall                                                        (2) 

 

 

คาความถวงดุล (F-Measure): 
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Recall  Precision

Recall x Precision x2 
  F                                                                     (3)

ความถูกตอง (Accuracy):  

TN FN FP TP 

TNTP 
Accuracy     (4)

โดยท่ีแตละคาสามารถอธิบายไดดังภาพท่ี 1 ดังนี้ ในกรณีเมื่อพิจารณาประเภทคาใชจาย TP หรือ True Positive คือ 
จํานวนขอมูลที่จําแนกไดถูกตองตามประเภทคาใชจาย ในขณะท่ี TN หรือ True Negative (TN) คือ จํานวนขอมูลที่จําแนกได
ถูกตองวาไมเปนไปตามประเภทคาใชจาย, False Positive (FP) คือ จํานวนขอมูลที่จําแนกไดผิดพลาด โดยทํานายวาเปน
ประเภทคาใชจายซึ่งไมตรงกับประเภทของขอมูลจริงที่เปนขอมูลประเภทอ่ืน และ False Negative (FN) คือ จํานวนขอมูลที่
จําแนกไดผิดพลาด โดยทํานายขอมูลวาเปนประเภทอื่น แตประเภทของขอมูลจริงคือคาใชจาย ในกรณีประเภททรัพยสินและ
วัสดุสามารถคํานวณคา TP, TN, FP และ FN ไดในแนวทางเดียวกัน 

ประเภทของขอมูลจริง 
คาใชจาย ทรัพยสิน วัสด ุ

คาใชจาย TP FP FP 

ทรัพยสิน FN TN TN 

วัสด ุ FN TN TN 

ภาพที่ 1 Confusion Matrix สําหรับประเภทคาใชจาย 

4. ผลการทดสอบ

ผลการทดสอบอัลกอริทึมจําแนกรายการบัญชีในบัญชีแยกประเภทท่ีไดกลาวไวในหัวขอที่แลวมีผลการทดสอบ ซึ่ง
เปรียบเทียบคาความถูกตอง ความแมนยํา คาความระลึก และคาความถวงดุล ของการทดสอบท้ัง 3 อัลกอริทึม  ดังตารางที่ 4   

ตารางที่ 4 ผลการทดสอบเมื่อเปรียบเทียบท้ัง 3 เทคนิค 

อัลกอริทมึ 
Accuracy 

(%) 

Precision 

(%) 

Recall 

(%) 

F – Measure 

(%) 

Decision Tree 79.40 80.02 79.40 79.38 

Logistic Regression 88.99 88.99 88.99 88.99 

Naïve Bayes 89.88 90.11 89.88 89.84 

การทํานาย 
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ผลการทดสอบ 3 อัลกอริทึมจากการทดสอบแบบ Train-Test Split พบวา Naïve Bayes มีคาความถูกตอง คาความ
แมนยํา คาความระลึก และคาความถวงดุลมากที่สุด รองลงมาคือ Logistic Regression  และ Decision Tree  โดยใหคาความ
ถูกตองเทากับ 89.88 , 88.99 และ 79.40 ตามลําดับ    

 

 
ภาพที่ 2 ผลการทดสอบอัลกอริทึมทั้ง 3 เทคนิค 

 

 สวนการทดสอบแบบ 10-Fold Cross Validation อัลกอริทึม Naïve Bayes ยังคงใหความถูกตองสูงกวา Logistic 

Regression และ Decision Tree ซึ่งมีคาเทากับ 88.80%, 87.49% และ 74.54% ตามลําดับ 

 
5. สรุป 

จากผลทดสอบอัลกอริทึมในการจําแนกรายการบัญชีที่ไดนําเสนอ สามารถสรุปไดวาอัลกอริทึม Naïve Bayes มีคา
ความถูกตอง คาความแมนยํา คาความระลึก และคาความถวงดุล ท่ีสูงกวาอัลกอริทึมอื่น ทั้งนี้อาจเปนเพราะลักษณะของการใช
ความนาจะเปนมาประกอบตามทฤษฎีของเบยส (Bayes’ Theorem) และการสกัดคุณลักษณะโดยใชถุงคํา ซึ่งจะใหความนาจะ
เปนสูงขึ้นเมื่อรายการบัญชทีี่ใชทดสอบมีคําที่คลายกับรายการบัญชีที่ใชสําหรับสอน 

อยางไรก็ตาม อัลกอริทึมในการจําแนกขอมูลที่สามารถนํามาประยุกตไดงานวิจัยนี้และท่ียังไมไดนําเสนอยังมีอีกมาก 
ซึ่งอยูนอกเหนือจากขอบเขตของงานวิจัยนี้ เชน SVM, ANN และโดยเฉพาะ Deep Learning ซึ่งกําลังไดรับความนิยมเปนอยาง
มากในปจจุบัน ดังนั้น แนวทางในการวิจัยตอไปในการอนาคตคือ การพิจารณาอัลกอริทึมอื่นดังที่กลาวมาขางตน นอกจากนั้น 
หากตองการสรางการไหลของงานแบบดิจิทัลเพื่อใหรูสถานการณทางบัญชีแบบเวลาจริง สามารถนําระบบ RPA (Robot 

Process Automation) และระบบการสรางรายงานมาประกอบในข้ันตอนตาง ๆ ที่ไดอธิบายไวในบทนํา  
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