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บทคัดยอ 

งานวิจัยน้ีมีวัตถุประสงคเพื่อแกไขปญหาการเกษียณอายุการทํางานของคนไทยหลายคนท่ีไมมีเงินเก็บเพียงพอตอ
การเลี้ยงชีพตนเองในวัยเกษียณ ซึ่งมีการพยากรณวาในป 2568 ประเทศไทยจะมีสัดสวนผูสูงอายุถึงรอยละ 20 หรือเรียกวา
เขาสูสังคมผูสูงอายุ โดยการวิจัยในครั้งนี้ไดศึกษาวิธีการวางแผนเพ่ือการเกษียณใหกับบุคคลที่สนใจอยากจะลงทุนในตลาด
หลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET)  เพื่อเพิ่มรายไดตั้งแตเริ่มทํางานจนถึงหลังการเกษียณและลดความเสี่ยงในการลงทุนใหอยู
ในระดับที่สามารถยอมรับได โดยสรางพอรตการลงทุนจากการคัดเลือกหุนท่ีมีอยูในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) มี
วิธีการคือนําหุนแตละตัวมาวัดประสิทธิภาพผลประกอบการและเลือกหุนที่มีคะแนนสูงสุด 10 อันดับแรก แลวนํามาใชหา
สัดสวนการลงทุนดวยแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm) และแบบจําลองอาณาจักรมด (Ant Colony 
Optimization) แลวทําการเปรียบเทียบอัตราผลตอบแทนและความเสี่ยงจากการใชสัดสวนการลงทุนของทั้งสองแบบจําลอง 
ซึ่งผลการวิจัยพบวาแบบจําลองเชิงพันธุกรรมสามารถนําไปเปนแนวทางในการลงทุนไดดีกวาแบบจําลองอาณาจักรมด 

คําสําคัญ: พอรตการลงทุน แบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรม แบบจําลองอาณาจักรมด การเกษียณอายุ 
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Abstract 

Most Asian countries are slowly coming experience with the challenge of ensuring that their 
eldest citizens will have enough money to live on. As we knew that the portion of the older Thai 
population has increased sharply and expected to become a full-fledged aging society in 2025. In 
considering, we are deeply concerned about the investment opportunities for seniors who are interested 
in The Stock Exchange of Thailand (SET). The analysis was based on the Optimization Portfolio Selection 
with the Efficient Frontiers which reduce risks. To construct a portfolio frontiers, Genetic Algorithm and 
Ant Colony Optimization were used for comparison between return and risks. According to the result, 
Genetic Algorithm is more efficient than Ant Colony Optimization.  
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1. บทนํา

โดยท่ัวไปเงินออมจากการทําประกันชีวิตแบบสะสมทรัพยหรือแบบบํานาญ เงินจากกองทุนตางๆ รวมถึงเงินจากการ
ลงทุนสวนตัวที่สะสมไว มักไมเพียงพอที่จะทําใหผูเกษียณอายุมีคุณภาพชีวิตที่สุขสบายได  การรูจักเลือกลงทุนเพื่อใหได
ผลตอบแทนโดยเฉลี่ยสูงกวาอัตราเงินเฟอ เชน กองทุนรวม พันธบัตร หุนกู หุนสามัญ เปนตน โดยคํานึงถึงผลตอบแทนและ
ความเสี่ยงในการลงทุนที่ยอมรับได จะชวยใหมีเงินเก็บมากพอไวใชในวัยเกษียณ การลงทุนในหุนเริ่มจากการสรางพอรตการ
ลงทุนในการกระจายการลงทุนในหลักทรัพยตางๆ ตามความเสี่ยงที่สามารถยอมรับได พอรต มาจากคําวา “พอรตการลงทุน” 
(Investment Portfolio) หมายถึง การสรางกลุมหลักทรัพยตั้งแต 2 หลักทรัพยขึ้นไป เพื่อใหบรรลุเปาหมายการลงทุน หรือก็
คือ การกระจายการลงทุนในหลักทรัพยหลายๆ ประเภท  เพื่อลดความเสี่ยงท่ีเกิดจากการเปลี่ยนแปลงของมูลคาของ
หลักทรัพย และสรางผลตอบแทนใหเปนไปตามที่คาดหวัง (หองเรียนนักลงทุน, 2562)  

 ขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm , GA) เปนเทคนิคทางปญญาประดิษฐอยางหนึ่งท่ีใชในการคนหา การ
เพิ่มประสิทธิภาพ และการเรียนรูดวยการเลียนแบบทฤษฎีการวิวัฒนาการทางธรรมชาติ (Goldberg, 1989) โดยขั้นตอนวิธีเชิง
พันธุกรรมมีจุดเดนเรื่องความทนทานตอความผดิพลาดในการคนหาคําตอบจากแหลงขอมูลที่มีความซับซอน และยากที่จะสราง
แบบจําลองดวยสมการคณิตศาสตร เน่ืองจากเปนกระบวนการคนหาที่ไมมีความเฉพาะเจาะจงกับแบบจําลองหรือ
ลักษณะเฉพาะของขอมูลแบบใดแบบหน่ึง  Chang and Sheng (2017) ศึกษากระบวนการตัดสินใจของมารคอฟ และ
อัลกอริทึมทางพันธุกรรม เพื่อเสนอกรอบการวิเคราะหใหม อีกท้ังยังพัฒนาระบบสนับสนุนการตัดสินใจสําหรับการกําหนดกล
ยุทธการซื้อขายหุน การตรวจสอบนี้ใชคุณลักษณะการทํานาย และความสามารถในการวิเคราะหตามเวลาจริงของกระบวนการ
ตัดสินใจของมารคอฟในการตัดสินใจเร่ืองเวลา การเลือกหุนและการจัดสรรทุนใชการเขารหัสสตริง เพื่อแสดงกลยุทธการลงทุน
ที่แตกตางกันสําหรับอัลกอริทึมทางพันธุกรรม ใชความสามารถในการคนหาแบบขนานของอัลกอริทึมทางพันธุกรรม เพื่อระบุ
กลยุทธการลงทุนที่ดีท่ีสุด การทดลองยืนยันวา แบบจําลองที่นําเสนอในงานวิจัยสามารถใหผลตอบแทนสูงกวามาตรฐานอื่น 
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 วิธีอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization, ACO) เปนข้ันตอนวิธีเชิงวิวัฒนาการ (Evolutionary Algorithm) ที่
ใชฐานประชากรมาชวยในการหาคําตอบท่ีเหมาะสมท่ีสดุในเวลาที่เหมาะสม เปนวิธีการท่ีไดแรงบันดาลใจจากธรรมชาติโดยการ
เลียนแบบพฤติกรรมในการหาอาหารของมด ซึ่งมดสามารถเดินทางคนหาแหลงอาหารและสรางเสนทางที่สั้นที่สุดระหวางรังกับ
แหลงอาหารไดโดยการปลอยฟโรโมนระหวางเสนทาง เพื่อใชในการสื่อสารทางออมกับมดตัวอื่นในฝูง สรรเพ็ชญ ไชยศิลปสังข  
และ อุดม จันทรจรัสสุข (2554) ไดศึกษาขั้นตอนวิธีอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization, ACO) สําหรับการคนหา
คําตอบที่ดีที่สุดของปญหาการจัดตารางการผลิตแบบตามสั่ง โดยงานวิจัยมุงเนนเรื่องการเลือกใชคานํ้าหนักของฟโ รโมน ( ) 
และคาน้ําหนักของฮิวริสติค ( ) ท่ีเหมาะสมสําหรับแตละปญหา จากการทดสอบประสิทธิภาพของโปรแกรมคอมพิวเตอรที่
พัฒนาข้ึนดวยภาษา Visual C# กับชุดปญหามาตรฐานจาก OR-Library พบวาไดคําตอบที่มีประสิทธิภาพสูง คือผลคําตอบมี
เปอรเซ็นตความผิดพลาดท่ียอมรับไดเมื่อเทียบกับคําตอบท่ีดีที่สุด โดยการทดลองหาคําตอบนั้นทําใหทราบคา  และ  ที่มี
ความเหมาะสมของแตละชุดปญหา และสามารถวิเคราะหความสัมพันธของคา  และ  ที่จะนําไปสูคําตอบที่ดีที่สุด จาก
แนวโนมของผลคําตอบท่ีเกิดจากการเปลี่ยนแปลงคา  และ  จิระศักดิ์ ชาบาง (2560) ศึกษาการประยุกตใชวิธีอาณาจักร
มดในการแกปญหาการจัดลําดับการผลิตแบบไหลลื่นที่มีเวลาการผลิตที่เปนพิสัยภายใตเครื่องจักร 3 เครื่องจักร (สถานี) ที่มี
จํานวนงานในการทดลองจํานวน 8 งาน 12 งาน และ 16 งาน จุดประสงค เพื่อหาคาพิสัยของเวลาเสร็จสิ้น (Makespan 
Range) ที่นอยที่สุด หากตารางการผลิตใดมีคาพิสัยของเวลาเสร็จสิ้นมาก แสดงวาจะมีโอกาสเกิดความคลาดเคลื่อนของเวลา
เสร็จสิ้นของตารางการผลิตมากกวาตารางการผลิตที่มีพิสัยของเวลาเสร็จสิ้นนอย ผลการทดลองพบวาการประยุกตใชวิธี
อาณาจักรมดสามารถแกไขปญหาการจัดลําดับการผลิตแบบไหลลื่นท่ีมีเวลาการผลิตที่เปนพิสัยได 

 งานวิจัยนี้ เปนการศึกษาวิธีการวางแผนการเกษียณอายุการทํางานกอนวัย เพื่อทํากําไรใหกับการลงทุนและลดความ
เสี่ยงในการลงทุนใหอยูในระดับที่สามารถยอมรับได โดยการสรางพอรตการลงทุนระยะยาวกอนถึงวัยเกษียณ  ซึ่งเปนการ
ประยุกตใชแนวคิดแบบขั้นตอนวิธอีาณาจักรมดและขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม การจัดอันดับหุนท่ีนาสนใจเพื่อนํามาลงทุนระยะ
ยาวในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET)  ทําไดโดยการคัดเลือกหุน 10 อันดับแรกที่มีคะแนนประสิทธิภาพสูงสุด และ
เก็บขอมูลราคาหุนรายวันในแตละปเปนเวลา 10 ปของหุนทั้ง 10 ตัว จากนั้นนําชุดขอมูลการเรียนรูมาหาสัดสวนการลงทุนโดย
ใชวิธีอาณาจักรมด และข้ันตอนวิธีเชิงพันธุกรรม จากนั้นนําสัดสวนการลงทุนที่ไดมาหาอัตราผลตอบแทนและความเสี่ยงโดยใช
ชุดขอมูลตรวจสอบ และชุดขอมูลทดสอบ แลวทําการเปรียบเทียบผลการลงทุนของทั้งสองแบบจําลอง โดยการหาคาสวน
เบี่ยงเบนมาตรฐาน (Standard Deviation) 

2. ขอบเขตของงานวิจัย

ขอบเขตของงานวิจัยนี้ มุงเนนเพื่อศึกษาโอกาสในการสรางพอรตเพ่ือการลงทุนเพื่อใหเหมาะสมตอสถานการณ
ปจจุบัน ทํากําไรใหกับการลงทุนและลดความเสี่ยง โดยใชแนวคิดแบบขั้นตอนอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization, 
ACO) และ อัลกอริทึมทางพันธุกรรม (Genetic Algorithm, GA) มาใชจัดอันดับหุนที่นาสนใจในการนํามาลงทุนระยะยาวใน
ตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) โดยศึกษาผลประกอบการของหุนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) ยอนหลัง 
10 ป (ป 2553 – 2562) ทําการจัดอันดับหุนที่นาสนใจลงทุนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) ดัวยตารางระดับความ
เสี่ยง (Degree of Risk) และจัดสรรคสัดสวนหุนในพอรตหุนใหเหมาะสมดวย ACO และ GA   

3. วิธีการดําเนินการวิจัย

3.1 แผนผังขั้นตอนการดําเนินงาน (Process Diagram) 
ขั้นตอนการดําเนินงานในงานวิจัยน้ี มีดังน้ี การเตรียมขอมูล (Data Preparation) การวิเคราะหขอมูล (Data 

Analysis) และการคัดเลือกพอรตการลงทุน (Portfolio Selection) ซึ่งผังงานข้ันตอนการดําเนินงานวิจัยแสดงไวในภาพท่ี 1 
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ภาพท่ี 1 แผนผังข้ันตอนการดําเนนิงาน (Process Diagram) 
 

3.1.1 การเตรียมขอมูล (Data Preparation) 
ในงานวิจัยน้ีไดเริ่มจากการคัดเลือกหุนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) ที่ติดอันดับ SET50 ระหวาง 

ป พ.ศ.2548 – 2562 มากกวา 20 ครั้ง จากการจัดอันดับรวม 30 ครั้ง ไดหุนมาท้ังหมด 28 ตัว หลังจากน้ันทําการเตรียม
ขอมูลแยกเปน 2 ชุด คือ ชุดที่ 1 ขอมูลราคาหุนแตละตัวแบบรายวันยอนหลัง 10 ป ตั้งแต ป พ.ศ.2553 – 2562 และทําการ
แบงขอมูลออกเปน 3 ชุด คือ ชุดขอมูลการเรียนรู (Training Dataset) ป 2553 – 2559 ชุดขอมูลการตรวจสอบ (Validation 
Dataset) ป 2560 กับป 2561 และชุดขอมูลการทดสอบ (Test Dataset) ป 2562 และ ชุดที่ 2 ขอมูลผลประกอบการของ
หุนแตละตัวยอนหลัง 10 ป ตั้งแต ป พ.ศ.2553 – 2562 โดยเตรียมขอมูลทั้งหมด 6 ปจจัยที่สงผลตอการพิจารณาการเลือก
หุน (จุฑามาศ ใจทน, 2555 ; ทวีชัย เวชคุณานุกูล และคณะ, 2561 ; อาภากร วนเศรษฐ, 2559) ดังนี้ อัตราสวนทางการเงินที่
เปรียบเทียบระหวางราคากับกําไร (Price to Earnings Ratio, P/E) อัตราสวนมูลคาตลาดตอมูลคาทางการบัญชีตอหุน (Price 
to Book Ratio, P/BV) อัตราผลตอบแทนผูถือหุน (Return on Equity, ROE) อัตราผลตอบแทนตอสินทรัพยรวม (Return 
on Assets, ROA) อัตราสวนหนี้สินตอสวนของผูถือหุน (Debt to Equity Ratio, D/E) และอัตราสวนกําไรตอหุน (Earnings 
Per Share, EPS)   

 

3.1.2 การวิเคราะหขอมูล (Data Analysis) 
ในการวิเคราะหขอมูล (Data Analysis) ของงานวิจัยนี้ แบงเปนสองสวนดวยกัน คือ 
สวนที่ 1 เปนการวิเคราะหขอมูลผลประกอบการของหุนทั้ง 6 ปจจัย ดวยคาสหสัมพันธ (Correlation) เพื่อดู

ทิศทางความสัมพันธระหวางปจจัยวามีทิศทางเดียวกันหรือไม ซึ่งพบวา คาสหสัมพันธระหวางปจจัย ROA และปจจัย ROE, 
คาสหสัมพันธระหวางปจจัย ROA และปจจัย P/BV, คาสหสัมพันธระหวางปจจัย P/BV และปจจัย ROE มีคาเขาใกลหนึ่ง โดย
มีคาเทากับ 0.7778, 0.7254 และ 0.8134 ตามลําดับ นั่นคือ ปจจัยทั้งสามนี้มีความสัมพันธไปในทิศทางเดียวกัน จึงตองทํา
การตัดปจจัยเหลานี้ออกสองปจจัย โดยในการเลือกตัดปจจัยผูวิจัยคํานึงถึงความสําคัญของแตละปจจัยที่นักลงทุนท่ัวไปใชเพื่อ
เลือกหุนเขาพอรต ปจจัยที่ผูเช่ียวชาญดานการลงทุนแนะนําใหนักลงทุนดูเปนอยางแรก คือ ปจจัย ROE เพราะเปนคากําไร
สุทธิตอหนึ่งหนวยการลงทุนของผูถือหุน ดังน้ันจึงทําการตัดปจจัย ROA และปจจัย P/BV ออก จะเหลือเพียง 4 ปจจัย คือ 
ปจจัย P/E, ROE, D/E, EPS ที่จะนําไปใชวิเคราะหจัดอันดับหุนเพื่อสรางพอรตการลงทุนตอไป     

สวนท่ี 2 เปนการนําคาปจจัยทั้งสี่ที่ไดจากการวิเคราะหในสวนท่ี 1 มาวิเคราะหตอ เพื่อหาหุนที่นาลงทุน 10 ตัว 
ใสในพอรต ผูวิจัยไดนําตารางระดับความเสี่ยง (Degree of Risk) มาประยุกตใชในการจัดอันดับของหุน (จิรพร สุเมธีประสิทธ์ิ, 
2558)  โดยกําหนดคาประสิทธิภาพของปจจัยทั้ง 4  เปน 5 ระดับ ดังนี้  ระดับที่ 1 คาประสิทธิภาพ คือ แย ระดับที่ 2 คา
ประสิทธิภาพ คือ พอใช ระดับที่ 3 คาประสิทธิภาพ คือ ปานกลาง ระดับที่ 4 คาประสิทธิภาพ คือ ดี และระดับที่ 5 คา
ประสิทธิภาพ คือ ดีมาก ในที่นี้ผูวิจัยกําหนดชวงคาปจจัยเพื่อใหคะแนนประสิทธิภาพของหุนแตละหุนโดยศึกษามาจาก
งานวิจัยของ จุฑามาศ ใจทน (2555) ทวีชัย เวชคุณานุกูล และคณะ (2561) และ อาภากร วนเศรษฐ (2559) ซึ่งไดชวง
คะแนนแสดงดังตารางที่ 1 หลังจากนั้นจะทําการหาคาคะแนนประสิทธิภาพของหุนทั้ง 28 ตัวที่ไดมาจากข้ันตอนการเตรียม
ขอมูล ในที่นี้ขอแสดงตัวอยางการคํานวณคะแนนประสิทธิภาพของหุนหนึ่งตัว คือหุน AOT รายละเอียดดังแสดงในตารางที่ 2 
และหลังจากนั้นก็นําคาประสิทธิภาพของหุนท้ัง 28 ตัว มาเรียงอันดับ และเลือกหุนท่ีมีคาประสิทธิภาพสูงที่สุด 10 อันดับแรก
ใสในพอรต ดังแสดงในตารางท่ี 3 

Start 

Data Preparation 

Data Analysis 

End 

Portfolio Selection 
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ตารางที่ 1 เกณฑการใหระดับคะแนนความเสี่ยงของปจจัย 4 ปจจัย 

 ปจจัย 
  ระดับ 

EPS D/E ROE P/E

1 (แย) EPS ≤ 2.40 D/E ≥ 3.90 ROE ≤ 5.90 P/E › 17.90 

2 (พอใช) 2.40 ‹ EPS ≤ 4.90 2.90 ≤ D/E ‹ 3.90 5.90 ‹ ROE ≤ 9.90 13.90 ‹ P/E≤17.90 

3 (ปานกลาง) 4.90 ‹ EPS ≤ 6.40 1.90 ≤ D/E ‹ 2.90 9.90 ‹ ROE ≤13.90 9.90 ‹ P/E ≤13.90 

4 (ดี) 6.40 ‹ EPS ≤ 8.90 0.90 ≤ D/E ‹ 1.90 13.90 ‹ ROE ≤17.90 5.90 ‹ P/E ≤ 9.90 

5 (ดีมาก) EPS › 8.90 D/E ‹ 0.90 ROE › 17.90 P/E ≤ 5.90 

ตารางที่ 2 ตัวอยางตารางจัดอันดับดวยวิธีตารางระดับความเสี่ยง ( Degree of Risk ) ของหุน AOT 

ป EPS ระดับ D/E ระดับ ROE ระดับ P/E ระดับ 
ผลคูณ

ของระดับ 
2553 0.99 1 0.97 5 1.93 1 45.30 1 5 
2554 1.77 1 1.06 4 3.48 1 32.70 1 4 
2555 4.55 2 0.93 5 8.72 2 22.20 1 20 
2556 11.44 5 0.67 5 19.32 4 21.31 1 100 
2557 8.55 4 0.58 5 12.96 3 22.46 1 60 
2558 13.11 5 0.47 5 18.22 4 26.49 1 100 
2559 13.70 5 0.42 5 17.03 4 27.01 1 100 
2560 1.45 1 0.36 5 16.37 4 39.74 1 20 
2561 1.76 1 0.30 5 18.29 4 39.46 1 20 
2562 1.75 1 0.28 5 16.81 4 42.46 1 20 
คาเฉลี่ย 5.91 0.60 13.31 31.91 44.9 

ตารางที่ 3 หุนท่ีมีคาประสิทธิภาพสูงที่สุด 10 อันดับแรก 

อันดับ ชื่อยอบริษัท คะแนนประสิทธิภาพ 

1 SCC 244 

2 EGCO 206.2 

3 PTT 200.8 

4 TOP 181.3 

5 PTTEP 174.5 

6 SCCC 161.9 

7 ADVANC 115 

8 DELTA 112 

9 BANPU 94.2 

10 RATCH 79 
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3.1.3 การคัดเลือกพอรตการลงทุน (Portfolio Selection) 
จากตารางระดับความเสีย่ง (Degree of Risk) ทําใหสามารถคัดสรรหุน 10 อันดับแรกออกมาได ขั้นตอนตอไป

ก็คือการจัดพอรตของหุน โดยในการจัดพอรตหุนนั้นไมไดแคเลือกหุนที่เหมาะสมแตอยางเดียว แตยังตองหาคาสัดสวนการ
ลงทุนที่ เหมาะสมอีกดวย ดังนั้นในงานวิจัยนี้จึงไดนําข้ันตอนอาณาจักรมด  (Ant Colony Optimization, ACO) และ 
อัลกอริทึมทางพันธุกรรม (Genetic Algorithm, GA) มาจัดการหาสัดสวนการลงทุนที่เหมาะสมสําหรับหุน 10 อันดับแรก 
และใชการวัดประสิทธิภาพการบริหารพอรตการลงทุนดวยมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe (Sharpe Ratio)  

 

1. การวัดประสิทธิภาพการบริหารพอรตการลงทุนดวยมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe (Sharpe Ratio) 
         มาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe (Sharpe Ratio) เปนการวัดผลตอบแทนของหลักทรัพยที่มากกวาหรือ
เหนือกวาอัตราผลตอบแทนของหลักทรัพยที่ปราศจากความเสี่ยง สําหรับนักลงทุนในการลงทุน ไมวาจะเปนการลงทุนในตลาด
หุน (Stock market) หรือตลาดเทรดเงิน (Forex Exchange) จะมีการวัดประสิทธิภาพของพอรตการลงทุนโดยใชเครื่องมือ
หรือดัชนีช้ีวัดตาง ๆ เปนตัววัดความสําเร็จในบริหารพอรตการลงทุน นักลงทุนจะดูที่อัตราผลตอบแทนตอปแคชนะตลาดไดก็
เพียงพอแลว แตถาจะลงทุนในระยะยาวจะพิจารณาเพียงแคผลตอบแทน (Return) อยางเดียวไมเพียงพอ จะตองมีเครื่องมือ
ที่มาชวยช้ีวัดประสิทธิภาพของพอรตการลงทุน (Alzheimancer , 2017) นั่นก็คือวิธีคํานวณคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe 
ซึ่งแสดงดังสมการที่ (1) 

1

1 1

n

i i f
i

n n

i j ij
i j

r x r

x x

Sharpe Ratio                                                (1) 

โดยที่  
ir  แทน ผลตอบแทนของหลักทรัพยตัวที่ i  
ix  แทน สัดสวนในการลงทุนในหลักทรัพยตัวท่ี i  ตอการลงทุนทั้งหมดในหลักทรัพยของนักลงทุน 
fr  แทน อัตราดอกเบี้ยที่ปราศจากความเสีย่ง เชน อัตราดอกเบี้ยพันธบตัร (Risk Free Rate) 
ij  แทน ความแปรปรวนรวมของผลตอบแทนระหวางหลักทรัพยตัวท่ี i  และตัวที่ j  

 

ในการนําคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe มาใชเพื่อเปรียบเทียบพอรตการลงทุน ควรใชเปรียบเทียบ
ระหวางพอรตการลงทุนที่มีนโยบายการลงทุนเหมอืนกันเปนสําคญั โดยพอรตทีม่ีคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe สูงกวา แสดง
วา พอรตนั้นสรางผลตอบแทนไดสูงกวา ณ หนึ่งหนวยความเสี่ยงท่ีเทากัน (สุธีรา อัศวสุนทรางกูร, 2560) 
 

2. วิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm) 
ขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม เปนเทคนิคทางปญญาประดิษฐอยางหน่ึงที่ใชในการคนหาการเพ่ิมประสิทธิภาพ

และการเรียนรู (Search, Optimization, and Learning) ดวยการเลียนแบบทฤษฎีการวิวัฒนาการทางธรรมชาติ โดยขั้นตอน
วิธีเชิงพันธุกรรมมีจุดเดนในดานความทนทานตอความผิดพลาดในการคนหาคําตอบจากแหลงขอมูลที่มีความซับซอนและยากท่ี
จะสรางแบบจําลองดวยสมการคณิตศาสตร เนื่องจากเปนกระบวนการคนหาที่ไมมีความเฉพาะเจาะจงกับแบบจําลองหรือ
ลักษณะเฉพาะของขอมูลแบบใดแบบหน่ึง เพื่อพัฒนาหรือทําการหาคําตอบท่ีดีที่สุดในการแกปญหา (Goldberg, 1989) ใน
งานวิจัยนี้จึงไดนํามาใชแกปญหาการจัดการหาสัดสวนการลงทุนท่ีเหมาะสมของหุนแตละตัวในพอรต โดยปรับคาสัดสวนการ
ลงทุนใหไดคามากที่สุดของมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe  

ภาพท่ี 2 แสดงถึงผลของมาตรวัดตามตัวแบบ  Sharpe ดวยวิธี เชิงพันธุกรรมที่ขนาดประชากร 
(Population) เทากับ 400, ขนาด DNA เทากับ 10, อัตราการสลับสายพันธุ (Crossover Rate) เทากับ 0.9, อัตราดอกเบี้ย
พันธบัตรรัฐบาล (Risk Free Rate) ป 2553-2559 เฉลี่ยที่ 1.9587 % และจํานวนรอบในการเรียนรูของวิธีเชิงพันธุกรรม 
5,000 รอบ ไดคาที่ดีสุดของ Sharpe Ratio คือ 0.9702 
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ภาพท่ี 2 ผลของมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ดวยวิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm) 

3. วิธอีาณาจักรมด (Ant Colony Optimization)
อาณาจักรมด (ACO) เปนวิธีการที่จําลองวิธีการทํางานของมดงานในการเดินจากรังไปสูแหลงอาหาร ปกติ

แลวเมื่อมดเดินทางมดจะปลอยกลิ่นฟโรโมนท้ิงไวรายทางเพ่ือนําทางใหมดงานตัวถัดไป จากการทดลองเพื่อศึกษาการเดินทาง
ของมดดวยการสรางสะพานท่ีมี 2 ทางแยก โดยการทดลองในชวงแรกจะใชสะพานท่ีมีความยาวเทากันไมวาจะแยกไปทางใดก็
ตาม เมื่อมีมดเดินขามผานสะพานมากเพียงพอ จะพบวาทาง 1 เสนบนสะพานจะมีความเขมขนของฟโรโมนสูงกวาอีกฝงหนึ่ง 
นั่นเทากับเปนการดึงดูดใหมดงานตัวถัด ๆ ไปเดินผานสะพานดานที่มีความเขมขนของฟโรโมสูงมากกวาอีกฝง ซึ่งจะเห็นวา 
ลักษณะการทํางานของอัลกอริทึมนี้จะแตกตางจากอัลกอริทึม GA ในงานวิจัยนี้จึงไดนํามาใชแกปญหาการจัดการหาสัดสวน
การลงทุนที่เหมาะสมของหุนแตละตัวในพอรต โดยปรับคาสัดสวนการลงทุนใหไดคามากที่สุดของมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe 

ภาพท่ี 3 ผลของมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ดวยวิธีอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization) 

ภาพ ท่ี  3 แสดงถึ งผลของมาตรวัดตามตั วแบบ  Sharpe ด วย วิธีอาณ าจักรมด  (Ant Colony 
Optimization) โดยที่ จํานวนมด (M) เทากับ 114, อัตราการระเหย ( ) เทากับ 0.0015, ฟโรโมน ( ) เทากับ 0.5, อัตรา
ดอกเบี้ยพันธบัตรรัฐบาล (Risk Free Rate) ป 2553-2559 เฉลี่ยที่ 1.9587 % และจํานวนรอบในการเรียนรูของวิธีอาณาจักร
มด 1,000 รอบ ไดคาที่ดีสุดของ Sharpe Ratio คือ 0.8725 

3.2 เคร่ืองมือท่ีใชในงานวิจัย 
เครื่องมือในการวิจัย คือ โปรแกรม Microsoft Excel 2016 และ Jupyter Notebook 

4. ผลการวิจัย
 

ผลของสัดสวนการลงทุนในหุนแตละตัวของพอรตการลงทุนที่สรางขึ้นจากอัลกอริทึมวิธีเชิงพันธุกรรมและวิธี
อาณาจักรมด แสดงดังตารางท่ี 4 ซึ่งพบวาในแบบจําลอง ACO ไดสัดสวนการลงทุนในหุน SCC, EGCO, PTT, TOP, PTTEP, 
SCCC, ADVANC, DELTA, BANPU และ RATCH เปน 5.45%, 26.44%, 9.13%, 5.30%, 1.72%, 2.78%, 4.41%, 27.85%, 
0.24% และ 16.67% ตามลําดับ ในแบบจําลอง GA ไดสัดสวนการลงทุนในหุน SCC, EGCO, PTT, TOP, PTTEP, SCCC, 
ADVANC, DELTA, BANPU และ RATCH เปน 15.76%, 46.57%, 0.04%, 0.10%, 0.02%, 0.01%, 8.33%, 29.16%, 0%
และ 0.02% ตามลําดับ  
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ตารางที่ 4 สัดสวนการลงทุนในหุนแตละตัวของพอรตการลงทุนท่ีสรางข้ึนจากแบบจําลอง ACO และแบบจําลอง GA 

ชื่อหุน สัดสวนการลงทุน 
แบบจําลองอาณาจักรมด 

สัดสวนการลงทุน 
แบบจําลองวิธีเชิงพันธกุรรม 

1. SCC 5.45 % 15.76 % 
2. EGCO 26.44 % 46.57 % 
3. PTT 9.13 % 0.03 % 
4. TOP 5.30 % 0.10 % 
5. PTTEP 1.73 % 0.02 % 
6. SCCC 2.78 % 0.01 % 
7. ADVANC 4.41 % 8.33 % 
8. DELTA 27.85 % 29.16 % 
9. BANPU 0.24 % 0.00 % 
10. RATCH 16.67 % 0.02 % 

จากตารางท่ี 4 พบวา สัดสวนการลงทุนท่ีไดจากชุดขอมูลการเรียนรูของแบบจําลองอาณาจักรมดมีการกระจาย
สัดสวนการลงทุนมากกวาแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรม หลังจากนั้นงานวิจัยนี้จึงนําผลสัดสวนการลงทุนที่ไดจากชุดขอมูลการ
เรียนรูของทั้งสองแบบจําลองมาหาคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ของการลงทุนในชุดขอมูลการตรวจสอบและชุดขอมูลการ
ทดสอบ และหาคาเบี่ยงเบนมาตรฐาน (Standard Deviation) ของคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ของแตละแบบจําลอง 
นํามาใชเปรียบเทียบกัน แบบจําลองท่ีมีคาเบี่ยงเบนมาตรฐานนอยแสดงวามีการกระจายของขอมูลนอย ดังแสดงผลการ
เปรียบเทียบในตารางท่ี 5 

ตารางที่ 5 ตารางเปรียบเทียบคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ของแบบจําลอง ACO และแบบจําลอง GA 
  แบบจําลอง 

 ป 
คามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe 

แบบจําลองอาณาจักรมด 
คามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe 
แบบจําลองวิธีเชิงพันธกุรรม 

ชุดขอมลูการเรียนรู ป 2553-2559 0.8725 0.9702 
ชุดขอมลูทดสอบ ป 2560 0.3381 0.1458 
ชุดขอมลูทดสอบ ป 2561 -0.2684 0.0652 
ชุดขอมลูตรวจสอบ ป 2562 0.5202 0.5181 
สวนเบี่ยงเบนมาตรฐาน 0.3371 0.1972 

จากตารางที่ 5 เมื่อพิจารณาผลของแตละแบบจําลองในชุดขอมูลการเรียนรู ชุดขอมูลทดสอบและชุดขอมูล
ตรวจสอบ พบวาแบบจําลองอาณาจักรมดมีคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe เปน 0.8725, 0.3381, -0.2684 และ 0.5202 
ตามลําดับ และคาเบ่ียงเบนมาตรฐาน เปน 0.3371 และในแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรมมีคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe เปน 
0.9702, 0.1458, 0.0652 และ 0.5181 ตามลําดับ และคาเบี่ยงเบนมาตรฐาน เปน 0.1972 

จากผลขางตน จะเห็นวาคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe นั้นมีคาไมเกิน 1 ซึ่งเปนคาที่เหมาะสมสําหรับพอรตการ
ลงทุน เนื่องจากคาผลตอบแทนและความเสี่ยงนั้นไมสูงเกินไป และเหมาะสมกับการลงทุนพอรตหุนระยะยาว แตเนื่องจากใน 
ป 2561 นั้นไดมีความผันผวนของราคาในตลาดหุนไทยเปนอยางมาก โดยราคาหุนสวนใหญต่ําลงเปนอยางมาก จึงทําใหคา
มาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe นั้นต่ําถึงขั้นติดลบ ซึ่งจากเหตุการณขางตนน้ันทําใหคาสวนเบ่ียงเบนมาตรฐานของแบบจําลอง
วิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm) นั้นมีคานอยกวาแบบจําลองอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization) เพราะ
แบบจําลองอาณาจักรมดมีการกระจายสัดสวนการลงทุนไปท่ีหุนหลาย ๆ ตัว แตแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรมจะเนนการลงทุน
ไปที่หุนแคบางตัวเทานั้น จึงทําใหแบบจําลองอาณาจักรมดมีผลของคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ติดลบ และคามาตรวัด
ตามตัวแบบ Sharpe ของแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรมน้ันดีกวา 
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5. สรปุผล อภิปรายผลการวิจัย และขอเสนอแนะ

5.1 สรุปผลและอภิปรายผลการวิจัย 
เนื่องจากผูวิจัยไดเล็งเห็นถึงปญหาของผูเกษียณอายุที่มีจํานวนเพ่ิมข้ึนในทุก ๆ ป ซึ่งในวัยเกษียณยังมีคาใชจายใน

การดูแลตัวเองอีกมาก ดังน้ันงานวิจัยน้ีจึงไดทําการวางแผนการลงทุนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) เพื่อเปน
แนวทางในการวางแผนการลงทุนกอนวัยเกษียณ ทางผูวิจัยเก็บขอมูลของผลประกอบการของหุนในตลาดหลักทรัพยแหง
ประเทศไทย (SET) และสังเคราะหหาปจจัยสําคัญที่ใชวิเคราะหหลักทรัพยมา 4 ปจจัย ไดแก อัตราสวนทางการเงินที่
เปรียบเทียบระหวางราคากับกําไร (Price to Earnings Ratio, P/E), อัตราผลตอบแทนผูถือหุน (Return on Equity, ROE), 
อัตราสวนหนี้สินตอสวนของผูถือหุน (Debt to Equity Ratio, D/E), อัตราสวนกําไรตอหุน (Earnings Per Share, EPS) 
จากนั้นทําการกําหนดคะแนนประสิทธิภาพของทั้ง 4 ปจจัย ออกเปน 5 ระดับ ดังนี้ ระดับที่ 1 คือ แย ระดับที่ 2 คือ พอใช 
ระดับที่ 3 คือ ปานกลาง ระดับที่ 4 คือ ดี และระดับที่ 5 คือ ดีมาก แลวคํานวณคะแนนประสิทธิภาพของหุนแตละตัว เพื่อ
คัดเลือกหุน 10 อันดับแรกที่มีคะแนนประสิทธิภาพสูงสุด และทําการเก็บขอมูลราคาหุนรายวันในแตละปเปนเวลา 10 ป ของ
หุนทั้ง 10 ตัวนั้น และไดแบงขอมูลเปนสามชุด คือ ชุดขอมูลการเรียนรู ป 2553 – 2559 ชุดขอมูลตรวจสอบ ป 2560 กับ ป 
2561 และชุดขอมูลทดสอบ ป 2562 แลวนําชุดขอมูลการเรียนรูมาหาสัดสวนการลงทุนโดยใชแบบจําลองอาณาจักรมด และ
แบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรม จากนั้นนําสัดสวนการลงทุนที่ไดมาหาอัตราผลตอบแทนและความเสี่ยงโดยใชชุดขอมูลตรวจสอบ
และชุดขอมูลทดสอบ แลวทําการเปรียบเทียบผลการลงทุนของทั้งสองแบบจําลอง โดยการหาคาสวนเบ่ียงเบนมาตรฐาน 
(Standard Deviation) แบบจําลองที่ไดคาสวนเบี่ยงเบนนอยที่สุดแสดงวามีการกระจายตัวของขอมูลนอยและจะถือวา
แบบจําลองน้ันดี ผลจากการเปรียบเทียบสวนเบี่ยงเบนมาตรฐานของท้ังสองแบบจําลอง สรุปไดวาแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรม 
(Genetic Algorithm) ดีกวาแบบจําลองอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization) เพราะมีคามาตรวัดตามตัวแบบ 
Sharpe (Sharpe Ratio) ในชุดขอมูลการเรียนรู (ซึ่งเปนขอมูลของราคาหุนท่ีใชไดในการลงทุนระยะยาว) สูงกวา และคาสวน
เบี่ยงเบนมาตรฐานของคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe นอยกวา ดังนั้นแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรมจึงเหมาะสมกวาในการ
นํามาใชวางแผนหาสัดสวนในการลงทุนกอนวัยเกษียณ 

5.2 ขอเสนอะแนะ 
จากการดําเนินงานสรางระบบเพ่ือการคัดเลือกหุนจากผลประกอบการนั้นมีขอจํากัดในการวิเคราะห เนื่องจากเปน

ระบบในรูปแบบของโปรแกรมประเภท Spreadsheet ซึ่งเปนการทํามือ แตหากในอนาคตสามารถพัฒนาใหเปนโปรแกรม
รูปแบบออนไลนใหแกนักลงทุนจะสามารถลดขั้นตอนการวิเคราะหได และนอกจากปจจัยท่ีใชวิเคราะหในงานวิจัยนี้ ยังมีปจจัย
อื่นๆ เชน สภาวะเศษฐกิจ สังคม และการเมืองของประเทศ ซึ่งมีสวนสําคัญที่สงผลกระทบตอการลงทุน ดังนั้นงานวิจัยใน
อนาคตควรนําปจจัยอื่นๆ ที่เกี่ยวของนอกจากน้ีมาพิจารณาเพิ่มเติมเพื่อเพ่ิมประสิทธิภาพมากยิ่งข้ึน 
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