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บทคัดยอ 

 
งานวิจัยน้ีเปนการนําเสนอการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลการทํานายทิศทางราคาหุนของกลุมธุรกิจการเงิน

และกลุมทรัพยากร โดยใชอัลกอริธึมที่ไดรับความนิยมมากในงานวิจัยดวยกัน 3 ประเภทคือ ระบบฟซซี ระบบอนุมานฟซซี              
บนฐานโครงขายปรับตัวได และโครงขายประสาทเทียมแบบหลายชั้น โดยใชขอมูลการซ้ือขายจากตลาดหลักทรัพยแหง
ประเทศไทยของกลุมธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร ซ่ึงทั้งสองกลุมน้ีเปนกลุมที่มีปริมาณซ้ือขายมากที่สุดและติด 10 อันดับ
แรกตามดัชนีราคาหลักทรัพย SET50 ในการนําไปใชในการสอนและการทดสอบของโมเดลที่สรางขึ้นจากทั้ง 2 กลุมๆ ละ                
5 โมเดล และทําการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลดวยคาการทํานายถูกตองและคาความคลาดเคล่ือนในแตละโมเดล 
ผลของการวิจัยพบวา โมเดลที่สรางดวย โครงขายประสาทเทียมแบบหลายชั้นเปนโมเดลที่มีประสิทธิภาพดีที่สุด  
 
คําสําคัญ: ทํานายทิศทางราคาหุน ระบบฟซซี ระบบอนุมานฟซซีบนฐานโครงขายปรับตัวได โครงขายประสาทเทียมแบบ

หลายชั้น 
 

Abstract 
 

This paper proposes to compare the performance of the prediction models of stock price 
direction for  financial group and resource group by using 3 popular algorithms in data mining research, 
which are Fuzzy System, Adaptive Network-Based Fuzzy Inference System (ANFIS) and Multilayer 
Perceptron (MLP). The data set is from the Stock Exchange of Thailand emphasis on financial group and 
resource group. Both of these groups are the most traded and are on the first top 10 index securities of 
SET50. This histological data is used for teaching and testing for 5 different models generating in each 
group. In addition, the values of prediction accuracy and Mean Square Error (MSE) are used to evaluate 
and compare the performance of the models. The results of the study shows that Multilayer Perceptron 
model is outperform. 
 
Keywords: Stock Price Direction Prediction, Fuzzy System, Adaptive Network-Based Fuzzy Inference 

System (ANFIS),  Multilayer Perceptron (MLP) 
 
1. ความเปนมาและความสําคัญของปญหา 
 

โดยทั่วไปการวิเคราะหหุนในตลาดหลักทรัพยเปนเรื่องที่ซับซอนและทําไดยากในการพยากรณราคาดัชนีหรือราคา
หุนหลักทรัพยไดอยางถูกตองแมนยํา เน่ืองจากตลาดหลักทรัพยมีความออนไหวและแปรเปล่ียนไปตามปจจัยตางๆ ที่มี
ผลกระทบตอราคาหุนทั้งในดานบวกและในดานลบ อาทิเชน ปจจัยทางการเมือง อัตราเงินเฟอ อัตราแลกเปล่ียนเงินตรา



The 5th NPRU National Academic Conference 2013   
Nakhon Pathom Rajabhat University | Nakhon Pathom | Thailand | 18 – 19 July 2013 

การวิจัยเพ่ือการพัฒนาทองถิ่นอยางยั่งยืนกับการกาวสูประชาคมอาเซียน  
การนําเสนอผลงานแบบบรรยาย_373 

ตางประเทศ และอัตราดอกเบี้ย เปนตน  นักลงทุนและนักวิเคราะหหุนจึงตองอาศัยหลักการและเทคนิคตางๆ ในการวิเคราะห
หุนทั้งในระยะส้ันและระยะยาว เพื่อใหไดรับผลตอบแทนหรือทําการเก็งกําไรใหไดมากที่สุด และดวยเหตุน้ีจึงมีการนําเทคนิค
ตางๆเขามาชวยในการวิเคราะหและพยากรณขอมูลตลาดหุนซ่ึงมีปริมาณขอมูลหลักทรัพยในการซ้ือขายในแตละ วันเปน
จํานวนมาก ดั้งน้ัน การนําเทคนิคดาตาไมน่ิง ซ่ึงเปนกระบวนการเพื่อกล่ันกรองขอมูลขนาดใหญที่มองความสําคัญของขอมูล
และแนวโนมของขอมูล เพื่อใหสามารถนําขอมูลที่กล่ันกรองไดนําไปใชประโยชนในการวิเคราะห และสนับสนุนการตัดสินใจ 
รวมทั้งการนําไปใชในการพยากรณราคาหุนใหไดอยางมีประสิทธิภาพ 

 
2. งานวิจัยและทฤษฏีที่เกี่ยวของ 
 

ตั้งแตอดีตจนถึงปจจุบันยังคงมีการวิจัยและนําเสนอวิธีการในการประมวลผลหาอัตราผลตอบแทน หรือนําเสนอ
แบบจําลองที่สรางดวยเทคนิคตางๆที่สามารถใชในการพยากรณหรือการทํานายคาไดอยางมีประสิทธิภาพใหไดมากที่สุด ซ่ึง
การสรางแบบจําลองในการวิเคราะหและพยากรณหุนในตลาดหลักทรัพยเพื่อนํามาชวยในการตัดสินใจในการซ้ือ-ขายหุนที่ใช
ในงานวิจัยที่ผานมาสามารถแบงออกเปน 2 แนวทาง คือแนวทางสถิติ ไดแกวิธี Multiple Regression, Autoregressive 
Integrated Moving Average (ARIMA) และ Generalized Autoregressive Conditional Heteroskedasticity (GARCH) 
เปนตน สวนอีกแนวทางคือปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence) ไดแกวิธีโครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural 
Networks: ANN) และระบบอนุมานฟซซีบนฐานโครงขายปรับตัวได (Adaptive Network-Based Fuzzy Inference 
System: ANFIS) เปนตน  

แนวทางสถิติ เปนวิธีการที่ใชในงานวิจัยมานาน อาทิเชน ผูวิจัย [1] นําเสนอการสรางแบบจําลองการทํานายหุนดวย
ขั้นตอน 3 วิธี  โดยในขั้นตอนแรกใชวิธี Multiple Regression ในการคัดเลือกขอมูลทางดานเศรษฐกิจและการเงินที่มีความ 
สัมพันธกันอยางสูงแลวนําผลที่ไดไปใชในการสรางแบบจําลองตอไป ซ่ึงในขั้นตอนที่สองเปนการสรางแบบจําลองดวยวิธีฟซซี
ชนิดที่สอง (Fuzzy type 2) จากน้ันทําการสรางแบบจําลองการทํานายตอดวยวิธีนิวรอลฟซซีชนิดที่สองในขั้นตอนที่สาม ซ่ึง
ผลที่ไดพบวาวิธีนิวรอลฟซซีชนิดที่สองมีประสิทธิภาพการทํานายที่ดีกวาวิธีนิวรอลและฟซซีแบบธรรมดา ในทํานองเดียวกัน
งานวิจัย [2] ใชวิธี Stepwise Regression ในการคัดเลือกตัวแปรขอมูลที่มีนัยสําคัญในการนําไปสูขบวนการสรางแบบ จําลอง
การทํานายดัชนีตลาดหลักทรัพยเตหะราน (TEPIX) สวนวิธี Integrated Moving Average (ARIMA)  พบวาในงานวิจัย [3] 
แสดงการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจําลองในการพยากรณราคาหุนที่สรางดวยวิธี Hybrid,  SVM และ ARIMA จาก
ขอมูลหุนของ 10 บริษัท ผลปรากฏวาวิธีการ Hybrid ไดผลการพยากรณที่ดีกวาวิธี SVM และ ARIMA  และอีกหน่ึงวิธีที่นิยม
ใชในการพยากรณผลตอบแทนทางการเงินแบบอนุกรมเวลา [4] คือ วิธี Generalized Autoregressive Conditional 
Heteroskedasticity (GARCH) โดยงานวิจัย [5] ไดสรางแบบจําลอง GARCH โดยใช Quantile Regression เปนเงื่อนไขใน
การเพิ่มประสิทธิภาพในการพยากรณที่ไดผลดีกวา GARCH แบบธรรมดา อยางไรก็ตามวิธีการดังกลาวขางตนน้ีเหมาะสําหรับ
การสรางแบบจําลองบนสมมุติฐานที่ตัวแปรขอมูลเปนแบบเชิงเสนที่มีการกระจายตัวของขอมูลเปนแบบปรกติ  (Normal 
Distribution) 

แนวทางปญญาประดิษฐ (AI) เปนแนวทางที่นิยมใชในงานวิจัยในปจจุบันมากที่สุด ดวยเหตุที่แนวทางน้ีเปนวิธีการที่
มีความยืดหยุนและสามารถแกปญหาในเรื่องขอกําจัดบนสมมุติฐานตามแนวทางสถิติดังกลาว ในการสรางแบบจําลองเม่ือ
ขอมูลมีลักษณะเปนแบบอนุกรมเวลาที่มีรูปแบบที่คอนขางซับซอนในเรื่องของการหาแนวโนมที่อาจมีการเปล่ียนแปลงรูป
แบบอยางฉับพลันหรือไมคงที่อันเน่ืองมาจากตัวแปรขอมูลอาจไมเปนแบบเชิงเสนหรือขอมูลมีการกระจายตัวในรูปแบบอ่ืนๆที่
ไมเปนแบบปรกติ เชนเปนแบบ Exponential Distribution เปนตน ซ่ึงงานวิจัย [6] ไดสรุปผลวาวิธีการใชปญญาประดิษฐมี
ประสิทธิภาพเหนือกวาวิธีการทางสถิติในเรื่องขอจํากัดดังกลาวขางตน จากการศึกษางานวิจัยที่ใชแนวทางนี้ในการสราง
แบบจําลองการพยากรณหรือการทํานายในเรื่องดัชนีราคาหุนหลักทรัพยน้ันพบวาวิธีการที่นิยมใชกันมากที่สุดคือวิธีโครงขาย
ประสาทเทียม (Artificial Neural Networks : ANN) จากงานวิจัย [7] ไดทําการสํารวจจากบทความงานวิจัยประมาณ 100 
บทความพบวา วิธี Feed Forward Neural Network (FFNN) เปนวิธีที่นิยมใชมากถึง 60%  และโดยสวนมากผูวิจัย [1, 6, 
9] ใชวิธี Neural Networks เปนหน่ึงในหลายๆวิธีในการสรางแบบจําลองในการทํานายราคาหุนเพื่อเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพกับวิธีอ่ืนๆ ในขณะเดียวกันวิธีระบบอนุมานฟซซีบนฐานโครงขายปรับตัวได (Adaptive Network-Based Fuzzy 
Inference System : ANFIS) ก็เปนอีกวิธีการหน่ึงที่ใหผลในการสรางแบบจําลองที่มีประสิทธิภาพและนิยมใชกันอยาง
กวางขวาง ซ่ึงงานวิจัย [8] ไดเสนอการใช ANFIS ในการพยากรณราคาหุนระยะส้ันในตลาดหลักทรัพยเอเธนส (ASE) และ
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ตลาดหลักทรัพยนิวยอรก (NYSE) นอกจากน้ียังพบวามีงานวิจัยที่ใชวิธีระบบกฎฟซซี (Fuzzy Rule Based System) โดย
ผูวิจัย [6] ไดสรางแบบจําลองการวิเคราะหตลาดหลักทรัพยดวยวิธีระบบกฎฟซซีชนิด Takagi-Sugeno-Kang (TSK) แลวทํา
การปรับแตงแบบจําลองดวยวิธี ANFIS เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพแบบจําลองใหดีขึ้น สวนผูวิจัย [10] ทําการเปรียบเทียบ
แบบจําลองในการทํานายราคาหุนในตลาดหลักทรัพยไตหวัน (TSI) ที่สรางขึ้นมาดวยกัน 3 วิธีคือ BP Neural Network, 
Multiple Regression และTSK Fuzzy อยางไรก็ตาม จากการศึกษาบทความงานวิจัยตางๆ เหลาน้ีจะพบวายังไมสามารถ
สรุปไดชัดเจนวาการสรางแบบจําลองการทํานายราคาหุนดวยวิธีใดจะมีประสิทธิภาพดีที่สุด เน่ืองจากลักษณะขอมูลของ
หลักทรัพยและตลาดหลักทรัพยในแตละที่ที่นํามาวิจัยก็ไมเหมือนกันทีเดียว 

ดังน้ันสําหรับงานวิจัยน้ีผูเขียนมีความสนใจวิธีการที่ใชในการสรางแบบจําลองการทํานายราคาหุนตามแนวทาง
ปญญาประดิษฐ  โดยจะทําการวิจัยในเชิงการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจําลองในการทํานายทิศทางราคาหุนของกลุม
ธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร ดวยวิธีระบบกฎฟซซีชนิด Memdani และ Takagi-Sugeno-Kang (TSK) วิธีระบบอนุมาน
ฟซซีบนฐานโครงขายปรับตัวได (Adaptive Network-Based Fuzzy Inference System: ANFIS) และวิธีโครงขายประสาท
เทียมหลายชั้นแบบยอนกลับ (Multilayer Perceptron with Back Propagation: BP MLP) เพื่อใหเหมาะสมกับขอมูลที่มี
การแบงกลุม (Supervised Learning Data) และนําไปใชในการสรางโมเดลการจําแนกประเภท (Classification) ทิศทาง
ราคาหุนดวยอัลกอริธึมที่ไดรับความนิยมมากในงานวิจัยตางๆ ดวยกัน  3  ประเภทดังตอไปน้ี   
  

2.1 ระบบฟซซี (Fuzzy System) 
ระบบฟซซี  เปนวิธีการในการที่จะแสดงองคความรูของมนุษยในรูปแบบกฎ (Rules)  หรือรูปแบบฐานกฎ ถา – 

ดังน้ัน (IF – Then Rule Based Form) ซ่ึงเปนที่นิยมในระบบปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence)  ระบบกฎฟซซ่ีที่ใชมี 
2 ประเภท คือ ประเภท Nonadditive Rule Model ไดแกรูปแบบ Mamdani  โดยรวมผลการอนุมานของกฏ  โดยวิธีการ
ซอนทับจากกฏหลายๆ ขอ  อีกประเภทคือ Additive Rules  Model  ไดแก รูปแบบ Takagi-Sugeno-Kang : TSK และ 
Standard Adaptive Model : SAM  ซ่ึงมีการอนุมานแบบรวมคานํ้าหนักจากหลายๆ กฏ เพื่อรวมเปนขอสรุปสุดทาย [11]   

 

2.2 ระบบอนุมานฟซซีบนฐานโครงขายปรับตัวได (Adaptive Network-Based Fuzzy Inference System: 
ANFIS) 

เปนระบบผสมเอาสวนคุณสมบัติในการเรียนของนิวรอนเน็ตเวิรคกับคุณสมบัติของการใชงานดานการอธิบายการ
ตัดสินใจดวยกฎฟซซีเขาดวยกันเปนระบบผสานแบบอัฉริยะตัวหน่ึงที่รูจักกันมาก โดยวิธีปรับความลาดชัน (Gradient 
Method) และวิธีประเมินกําลังสองนอยสุด (Least Squares Estimate) เพื่อปรับพารามิเตอรในแตละรอบของการเรียนรู
แบบผสมผสานน้ีแยกเปนการคํานวณไปขางหนา (Forward Pass) เพื่อหาคาเอาตพุต และหาคาผิดพลาด และการคํานวณ
ยอนหลัง (Backward Pass) อัตราสวนคาผิดพลาดเทียบกับตัวแปรที่โหนดเอาตพุต จะแผกระจายยอนกลับไปอินพุต โดยปรับ
คาพารามิเตอรตามวิธีความลาดชันที่สุด (Steepest Decent Method) และวิธีประเมินกําลังสองนอยที่สุด [11]   

 

2.3 โครงขายประสาทเทียมแบบหลายช้ัน (Multilayer Perceptron: MLP) 
Multilayer Perceptron : MLP เปนโครงขายประสาทเทียมที่มีการทําวิจัยมากที่สุด  เน่ืองจากปญหาที่มีความ

ซับซอนน้ันไมสามารถแกไดดวยการใชนิวรอนเพียงนิวรอนเดียว การใชหลายๆ นิวรอนจึงเปนที่มาของการเกิดรูปแบบ MLP  
ซ่ึงการทํางานของ MLP นิวรอนเอาตพุตจากชั้นกอนหนาจะถูกสงตอไปยังนิวรอนอินพุตของชั้นถัดไป  ซ่ึงอาจจะมีมากกวาหน่ึง
ชั้น  หรือหลายๆ  นิวรอนในชั้นซอน  ในการสงจากอินตพุต  ไปยังเอาตพุตน้ีเรียกวา  Feed  Forward  ในการเรียนรูของ 
MLP จะใชอัลกอริธึมแบบ Backward  Propagation (BP)   

 
3. ข้ันตอนการดําเนินงาน 
 

3.1 การเลือกและวิเคราะหขอมูล 
งานวิจัยน้ีใชขอมูลทีเ่ก็บบันทึกการซ้ือขายหุนประจําวันจากตลาดหลักทรัพยไทย ตั้งแตวันที่ 4 มกราคม 2553 จนถึง 

วันที่ 15 มิถุนายน 2555 [12] ซ่ึงประกอบไปดวย 21 คุณลักษณะพิเศษ (Features) ไดแก Symbol, data_date, 
price_prior, price_open, price_high, price_low, price_close, price_change, price_change_percent, 
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price_average, price_bid, price_offer, volume_share, value_baht, market_capital, pe, pbv, dividend_yield, 
turnover_ratio, par และ listed_shares ตามขอมูลจากตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทยสามารถแบงประเภทหลักทรัพย
ออกเปน 8 กลุมดังน้ี [13]  

• กลุมเกษตรและอุตสาหกรรมอาหาร ไดแก ธุรกิจการ เกษตร อาหารและเครื่องดื่ม 
• กลุมสินคาอุปโภค บริโภค ไดแก ของใชในครัวเรือนและสํานักงาน ของใชสวนตัวและเวชภัณฑ และแฟชั่น 
• กลุมธุรกิจการเงิน ไดแก ธนาคาร เงินทุนและหลักทรัพย ประกันภัยและประกันชีวิต 
• กลุมสินคาอุตสาหกรรม ไดแก ปโตรเคมีและเคมีภัณฑ วัสดุอุตสาหกรรมและเครื่องจักรบรรจุภัณฑ กระดาษ

และวัสดุการพิมพ และยานยนต 
• กลุมอสังหาริมทรัพยและกอสราง ไดแก วัสดุกอสรางพัฒนาอสังหาริมทรัพย และกองทุนรวมอสังหาริมทรัพย 
• กลุมทรัพยากร ไดแก พลังงานและสาธารณูปโภค และเหมืองแร 
• กลุมบริการ ไดแก พาณิชย การทองเที่ยวและสันทนาการ การแพทย ส่ือและส่ิงพิมพ บริการเฉพาะกิจ ขนสง

และโลจิสติกส 
• กลุมเทคโนโลยี ไดแก เทคโนโลยีสารสรเทศและการส่ือสาร และชิ้นสวนอิเล็กทรอนิกส 

 

3.2 การออกแบบระบบ 
โมเดลที่ใชในการจําแนกประเภท (Classification) ที่เลือกใชจะเปนโมเดลที่ใชขอมูลที่มีการจําแนกคลาสตามทิศทาง

ราคาหุนหรือเปนการสรางโมเดลจากขอมูลที่มีการเรียนรูแบบ Supervised Learning โดยในการทดลองจะใชขอมูล
หลักทรัพย จากกลุมธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร ซ่ึงเปนกลุมที่มีการซ้ือขายหลักทรัพยที่มีมูลคาขนาดใหญจากการจัดทํา
ดัชนีราคาหลักทรัพย SET50 โดยเลือกใชขอมูลหลักทรัพยจาก 10 อันดับแรกเทาน้ัน [14], [15] ในทุกๆโมเดล เพื่อทําการวัด
ประสิทธิภาพและความนาเชื่อถือภายใตขอมูลในแตละกลุม 

 

3.3 การเตรียมขอมูล 
• ทําการคัดเลือกขอมูลหลักทรัพยออกเปน 2 กลุม คือกลุมธุรกิจการเงิน ไดแกหลักทรัพย SCB, KBANK, BBL 

และ KTB และกลุมทรัพยากร ไดแกหลักทรัพย PTT และ PTTEP โดยนําขอมูลหลักทรัพยทุกเรคคอรดทั้งหมดในแตละ
หลักทรัพยออกมาโดยไมมีการสุมหรือคัดทิ้ง  

• ทําการคัดกรอง Features ที่ไมมีความสําคัญในการประมวลผลซ่ึงเปนขอมูลที่เปนตัวอักษร วันที่ และเปน
คาคงที่ จํานวน 4 Features ไดแก Symbol, data_date, par และ listed_shares 

• ทําการคัดกรอง Features ดวยวิธีการคํานวณหาคา Information Gain และ Gain Ratio ซ่ึง Features ใดที่
มีค า  Gain เปนศูนยจะถูกคัดออก ผลการคัดกรอง  Features ที่ มีค าไม เท ากับศูนย  คื อ price_change และ 
price_change_percent เทาน้ัน  

• ทําการแปลง Class Label โดยใช Feature price_change เปนเกณฑในการจัดกลุม โดยถา price_change 
มีคาเปนศูนย  หมายถึงราคาหุนเทาเดิม Class เปน 0 ถา price_change มีคานอยกวาศูนย  หมายถึงราคาหุนลดลง Class 
เปน 1 และถา price_change มีคามากกวาศูนย  หมายถึงราคาหุนเพิ่มขึ้น Class เปน 2 ตามลําดับ 
 

3.4 การสรางและการทดสอบระบบ 
ทําการสรางระบบการทดสอบโดยใชขอมูลที่ผานขบวนการ Cleaning Data แลวออกเปน 2 กลุมแลวนําขอมูลในแต

ละกลุม ทําการสอนและทดสอบโมเดลในแตละวิธีดวยชุดขอมูลเดียวกันในทุกๆ โมเดล ทําการคํานวณหาคา Prediction 
Accuracy และ Mean Square Error (MSE) ของทุกๆ โมเดลที่ใชในการทํานายทิศทางราคาหุนซ่ึงมีการสรางโดยใช  
MATLAB ดังตอไปน้ี 

3.4.1 สรางโมเดล Fuzzy Rule Base System ทําการสรางระบบฟซซีอัตโนมัติทั้งแบบ Mamdani และแบบ 
TSK ดังน้ี 

โมเดลที่ 1: สรางระบบฟซซี แบบ Mamdani ซ่ึงจะใชวิธี Aggregation แบบ Max  
โมเดลที่ 2: สรางระบบฟซซี แบบ TSK ซ่ึงจะใชวิธี Aggregation แบบ Sum 

3.4.2 สรางโมเดล Adaptive Network -Based Fuzzy Inference System (ANFIS) ทําการปรับแตงระบบ
ฟซซีอัตโนมัติแบบ TSK ดวย ANFIS  



The 5th NPRU National Academic Conference 2013   
Nakhon Pathom Rajabhat University | Nakhon Pathom | Thailand | 18 – 19 July 2013 

การวิจัยเพ่ือการพัฒนาทองถิ่นอยางยั่งยืนกับการกาวสูประชาคมอาเซียน  
376_การนําเสนอผลงานแบบบรรยาย 

โมเดล : สราง ANFIS Based TSK Fuzzy 
3.4.3 สรางโมเดล  Multilayer Perceptron  (MLP)  แบบ Feed- Forward  Back Propagation ทําการ

สราง Model โดยมีการกําหนดคาการสอน (Training Function) แบบ TRAINLM (Liebenberg Marquardt) การเรียนรู 
(Learning Function) แบบ LEARNGDMการวัดความผิดพลาด ใช Mean Square Error (MSE) และมีฟงกชันการถายโอนใน
ชั้นเอาตพุต (Output Layer) แบบ Binary Linear (PURELIN) ทั้งน้ีทําการสรางโมเดล MLP ที่มีคุณลักษณะที่แตกตางกัน 2 
แบบดังน้ี 

โมเดลที่ 1: ฟงกชันการถายโอนในชั้นซอน (Hidden Layer) แบบ Sigmoid (LOGSIG)   
โมเดลที่ 2: ฟงกชันการถายโอนในชั้นซอน (Hidden Layer) แบบ 2 ชั้น คือ แบบ Sigmoid (LOGSIG) 

และแบบ TAN Sigmoid (TANSIG) ตามลําดับ 
 

4. ผลการดําเนินงาน 
 

ผลของการทดสอบโดยคํานวณคา  Prediction Accuracy และ Mean Square Error (MSE) ของทุกๆ โมเดลใน
กลุมธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร ดวยอัลกอริธึมที่แตกตางกันจํานวนกลุมละ 5 โมเดล ไดผลตามตารางที่ 1 และตารางที่ 2 
ซ่ึงจะพบวาผลจากทั้ง 2 ตารางน้ี โมเดลที่ใหคา Prediction Accuracy สูงที่สุด คือ โมเดล Multilayer Perceptron (MLP) 
ทั้งแบบ 2 ชั้น และ 3 ชั้น โดยที่โมเดล MLP แบบ 3 ชั้น ทั้งในกลุมธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร จะใหคาความคลาด
เคล่ือนที่ต่ํากวาโมเดล MLP แบบ 2 ชั้น ในทํานองเดียวกัน โมเดล MLP และโมเดล ANFIS ในกลุมธุรกิจการเงิน ใหคาความ
ถูกตองในการทํานายทิศทางราคาหุนสูงถึงรอยเปอรเซ็นต ในขณะที่โมเดล MLP ในกลุมทรัพยากรใหคาความถูกตองเกือบรอย
เปอรเซ็นต (99%) สวนโมเดลแบบ ANFIS ใหผลแตกตางจากกลุมธุรกิจการเงินทีโ่มเดลน้ีใหผลดีพอกับโมเดล MLP  อยางไรก็
ตามโมเดล ANFIS ในกลุมทรัพยากรใหคาความถูกตองในการทํานายถูกต่ํากวาโมเดล MLP เกือบ 18%  
 
ตารางที่ 1 ผลการทดสอบของโมเดลทั้ง 5 ประเภทในกลุมธุรกิจการเงิน 

 
 
ตารางที่ 2: ผลการทดสอบของโมเดลทั้ง 5 ประเภทในกลุมทรัพยากร 
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5. สรุป 
 

งานวิจัยน้ีไดสรางโมเดลจากอัลกอริธึมที่แตกตางกันจํานวน 5 โมเดลในกลุมธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร                   
เพื่อแสดงการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลที่ใชในการทํานายทิศทางราคาหุนในแตละกลุมซ่ึงผลของการวิจัยน้ีพบวา 
โมเดลในกลุมประเภท Multilayer Perceptron (MLP) แบบ Feed Forward ที่มีการเรียนรูแบบ Back Propagation (BP) 
จะเปนโมเดลที่มีประสิทธิภาพในการทํานายทิศทางราคาหุนดีที่สุดในทั้งสองกลุม จึงสามารถสรุปไดวาโมเดล MLP แบบ BP 
เปนโมเดลที่ดีที่สุดที่สามารถนําไปใชในการทํานายทิศทางราคาหุนในตลาดหลักทรัพยไทยที่ใหความถูกตองสูงและมีคาความ
คลาดเคล่ือนต่ํา 

ขอมูลหลักทรัพยที่ใชในงานวิจัยน้ีเปนการนําขอมูลในอดีต (Histological Data) มาทําการวิเคราะหเพียงดานเดียว 
ซ่ึงอาจไมเพียงพอในแงมุมดานการวิเคราะหกับลักษณะขอมูลราคาหุนที่มีความออนไหวตอปจจัยตางๆ ที่ควรนํามาใชรวมใน
การวิเคราะห เพื่อใหเกิดการใชขอมูลที่เปนปจจัยสําคัญจากหลายๆ ดานในแบบอนุกรมเวลา (Time Series) ดังน้ันเพื่อใหการ
วิเคราะห และการพยากรณราคาหุนสอดคลองกับสถานการณจริง ผูวิจัยจึงขอเสนอแนะใหผูที่สนใจในการตอยอดงานวิจัยน้ี
ควรนําปจจัยเก่ียวกับคาดัชนีราคาตางๆ ที่สัมพันธกันทั้งในดานเวลา หรือปจจัยอ่ืนๆ ที่มีผลตอราคาหุ น นํามาใชในการ
วิเคราะหเพื่อเพิ่มประสิทธิภาพในการสรางโมเดลการทํานายราคาหุนที่ครบถวนสมบูรณขึ้น 

 
6. เอกสารอางอิง 
 
[1] Enke, David, Manfred Grauer, and Nijat Mehdiyev. "Stock Market Prediction with Multiple Regression, 

Fuzzy Type-2 Clustering and Neural Networks." Procedia Computer Science 6:p. 201-206, 2011. 
[2]  Esfahanipour, Akbar, and Werya Aghamiri. “Adapted neuro-fuzzy inference system on indirect approach 

TSK fuzzy rule base for stock market analysis.” Expert Systems with Applications 37.7: p.4742-4748, 2010. 
[3]  Pai, Ping-Feng, and Chih-Sheng Lin. "A hybrid ARIMA and support vector machines model in stock 

price forecasting." Omega 33.6: p.497-505, 2005. 
[4]   Lamoureux, Christopher G., and William D. Lastrapes. "Heteroskedasticity in stock return data: volume 

versus GARCH effects." The Journal of Finance 45.1: p.221-229, 2012. 
[5] Xiao, Zhijie, and Roger Koenker. "Conditional quantile estimation for generalized autoregressive conditional 

heteroscedasticity models." Journal of the American Statistical Association 104.488: p.1696-1712, 2009.  
[6]  Enke, David, and Suraphan Thawornwong. “The use of data mining and neural networks for 

forecasting stock market returns.” Expert Systems with Applications 29.4: p.927-940, 2005. 
[7] Atsalakis, George S., and Kimon P. Valavanis. “Surveying stock market forecasting techniques–Part II: 

Soft computing methods.” Expert Systems with Applications 36.3: p. 5932-5941, 2009. 
[8]  Atsalakis, George S., and Kimon P. Valavanis. “Forecasting stock market short-term trends using a 

neuro-fuzzy based methodology.” Expert Systems with Applications 36.7: p.10696-10707, 2009. 
[9]  Zhang, Yudong, and Lenan Wu. “Stock market prediction of S&P 500 via combination of improved 

BCO approach and BP neural network.” Expert systems with applications 36.5: p. 8849-8854, 2009.  
[10] Chang, Pei-Chann, and Chen-Hao Liu. “A TSK type fuzzy rule based system for stock price prediction.” 

Expert Systems with applications 34.1: p.135-144, 2008. 
[11] Meesad P., “Fuzzy System and Neural Network”, Bangkok: KMUTNB, 20012.  
[12] Thai Stock Market Data. Available on http://sdrv.ms/UAo9XD, 2013. 
[13] The Stock Exchange of Thailand (SET). Available on http://www.set.or.th/th/index.html, 2013. 
[14] SET50/SET100 Factsheet. Available on http://www.set.or.th/th/products/index/files/2012-12-31-SET50-

100-Th.pdf, 2013 
[15] Market Summary on SETTRADE Website. Available on http://www.settrade.com/C13_Market Summary. 

jsp?detail=SET50&order=N&industry=&sector=&sectorName=O_SET50, 2013 


