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การเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบพยากรณจํานวนนักศกึษาใหม เพือ่วิเคราะหปจจัยที่

สงผลกบัการเขาศกึษาตอในมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม โดยใชเทคนคิ ENSEMBLE 
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บทคัดยอ 

 

ในปจจุบันการรับสมัครสอบคัดเลือกนักศึกษาใหมของแตละสถาบันในระดับอุดมศึกษาไดมีรูปแบบเปนนโยบายเชิงรุก

มากยิ่งขึ้น เน่ืองจากการลดลงของจํานวนนักเรียนที่มีอยูในระบบการศึกษา การประชาสัมพันธหลักสูตรและการแนะแนวตาม

โรงเรียนตาง ๆ ใหตรงกับกลุมเปาหมายจึงเปนส่ิงที่มีความสําคัญเปนอยางยิ่ง ผูวิจัยจึงไดนําเทคนิคเหมืองขอมูล (Data Mining) 

มาใชวิเคราะหขอมูลของผูสมัครที่สอบผานการคัดเลือกเปนนักศึกษาใหมระดับปริญญาตรี มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

ระหวางปการศึกษา 2559-2560 โดยศึกษาวิธีการเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบพยากรณจํานวนนักศึกษาใหมดวยเทคนิค 

ENSEMBLE ทั้ง 3 เทคนิค คือ Vote Ensemble, Bootstrap Aggregating (Bagging) และ Random Forest เพื่อนําอัลกอริทึม

ที่มีประสิทธิภาพสูงสุดมาใชในการวิเคราะหขอมูล และนําผลที่ไดจากการวิเคราะหขอมูลไปประกอบการวางแผนการรับนักศึกษาใหม

ในปการศึกษาถัดไปไดอยางมีประสิทธิภาพ 

ผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบพยากรณจํานวนนักศึกษาใหม พบวาการสรางตัวแบบพยากรณดวยเทคนิค 

Bootstrap Aggregating โดยใชอัลกอริทึม Rule Induction มีคาประสิทธิภาพความถูกตองสูงสุดเทากับ 83.96% สูงกวา

เทคนิค Vote Ensemble และ Random Forest ซ่ึงมีคาเทากับ 83.19% และ 81.95% ตามลําดับ และผลการวิเคราะห

ปจจัยที่สงผลกับการเขาศึกษาตอในมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐมมากที่สุด คือ รูปแบบการสอบคัดเลือก เกรดเฉล่ียรวม เพศ 

โรงเรียนที่สําเร็จการศึกษา จังหวัด สายการเรียน และสาขาวิชาที่เลือก ตามลําดับ 

 

คําสําคัญ: ประสิทธิภาพ  ตัวแบบพยากรณ  เทคนิค ENSEMBLE 

 

Abstract 

 

Nowadays, a recruitment examination of new students for each institution of higher education 

has a more aggressive policy toward the decrease in the number of students available in the education 

system. Publicity and curriculum counseling according to various schools, matching people is very important. 

Researchers have used data mining techniques to analyze the data of applicants who have passed the 
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selection of new undergraduate students Nakhon Pathom Rajabhat University during the academic year 

2015-2016. By focused on the comparative accuracy of models to forecast number of new students 

using 3 techniques of ENSEMBLE: Vote Ensemble, Bootstrap Aggregating (Bagging) and Random Forest to 

implement the most efficient algorithm for data analysis and the results from the data analysis to the 

planning of new students in the next academic year effectively. 

The result found that the model was created by Bootstrap Aggregating with Rule Induction algorithms 

had the highest accuracy at 83.96% higher than the Vote Ensemble and Random Forest techniques, 

83.19% and 81.95%, respectively and factors affecting admission to NPRU was type of examination. 

 

Keywords: efficiency, model to forecast, ENSEMBLE technique 

 

1. บทนํา  

 

ในปจจุบันการรับสมัครนักศึกษาใหมของแตละสถาบันอุดมศึกษาไดมีรูปแบบเปนนโยบายเชิงรุกและมีการแขงขันกัน

มากขึ้น เน่ืองจากการลดลงของจํานวนนักเรียนในระบบการศึกษา ซ่ึงเปนผลมาจากอัตราการเกิดของประชากรในประเทศไทย

ลดนอยลง การรับนักศึกษาใหมของมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐมน้ันมีการสอบคัดเลือกอยู 2 รูปแบบ คือ การสอบคัดเลือก

ดวยวิธีการสอบตรง จํานวน 3 รอบ และการสอบคัดเลือกแบบโควตา เพื่อใหมหาวิทยาลัยไดนักศึกษาใหมที่มีความรู ความสามารถ 

ความถนัดตรงตามหลักสูตรที่ตองการศึกษา โดยมีองคประกอบในการพิจารณาคัดเลือกนักศึกษาจากผลรวมของคะแนนสอบ

วิชาศึกษาทั่วไป และวิชาชีพเฉพาะของแตละหลักสูตร การประชาสัมพันธหลักสูตรและการแนะแนวตามโรงเรียนตาง ๆ ให

ตรงกับกลุมเปาหมายจึงถือไดวาเปนกระบวนการที่มีความสําคัญเปนอยางยิ่งที่จะกอใหเกิดกระบวนการรับนักศึกษาใหมได

อยางคุมคากับทรัพยากร และมีประสิทธิภาพสูงสุด 

การนําเทคนิคเหมืองขอมูล (Data Mining) มาใชวิเคราะหขอมูลในอดีต ปจจุบัน เพื่อพยากรณส่ิงที่จะเกิดขึ้นใน

อนาคตน้ันเปนส่ิงที่กําลังมีบทบาทเปนอยางมากไมวาจะเปนเรื่องของธุรกิจ สภาพแวดลอม สุขภาพของมนุษย รวมไปถึงดาน

อ่ืน ๆ ซ่ึงเทคนิคในการวิเคราะหหรือการพยากรณน้ันมีอยูมากมาย เทคนิค Ensemble ก็เปนหน่ึงในเทคนิคดังกลาวที่มี

ประสิทธิภาพสูง ดังจะเห็นไดจากงานวิจัยเรื่อง Boosting-based ensemble learning with penalty profiles for 

automatic Thai unknown word recognition (Jakkrit, Cholwich and Thanaruk, 2012) โดยใชโมเดล Classification 

หลาย ๆ โมเดลในการวิเคราหพยากรณ ซ่ึงสามารถแบงออกได 3 ประเภท คือ Vote Ensemble, Bootstrap Aggregating 

(Bagging) และ Random Forest 

ดังน้ันผูวิจัยจึงควรที่จะนําขอมูลของผูสมัครที่สอบผานการคัดเลือกเปนนักศึกษาใหมระดับปริญญาตรี มหาวิทยาลัย

ราชภัฏนครปฐม ระหวางปการศึกษา 2559-2560 ที่สําเร็จการศึกษาจากสถานศึกษาในจังหวัดนครปฐม และที่มีรอยตอติดกับ

จังหวัดนครปฐมเทาน้ัน จํานวน 11,338 ชุด มาวิเคราะหโดยการเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบพยากรณจํานวนนักศึกษา

ใหมดวยเทคนิค ENSEMBLE ทั้ง 3 เทคนิค คือ Vote Ensemble, Bootstrap Aggregating (Bagging) และ Random 

Forest เพื่อนําอัลกอริทึมที่มีประสิทธิภาพสูงสุดมาใชในการวิเคราะหขอมูลเพื่อพยากรณจํานวนนักศึกษาใหม และวิเคราะห

ปจจัยที่สงผลตอการมารายงานตัวเขาศึกษาตอในมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม เพื่อนําผลที่ไดจากการวิเคราะหขอมูลไป

ประกอบการวางแผนการรับนักศึกษาใหมในปการศึกษาถัดไปไดอยางมีประสิทธิภาพ 
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2. วัตถุประสงคของการวิจัย 

 

2.1 เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบพยากรณจํานวนนักศึกษาใหมของมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม โดยใช

เทคนิค Ensemble  

2.2 เพื่อวิเคราะหปจจัยที่สงผลกับการเขาศึกษาตอในมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม โดยใชอัลกอริทึมที่ มี

ประสิทธิภาพสูงสุด 

 

3. ทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวของ 

 

3.1 เอกสารที่เกี่ยวของ 

3.1.1 เหมืองขอมูล  

เปนเทคนิคในการวิเคราะหขอมูลอยางหน่ึงซ่ึงมาจากคําวา “เหมืองขอมูล” น่ันคือ เปนการคนหาส่ิงที่ มี

ประโยชนจากฐานขอมูลที่มีขนาดใหญ เชน ขอมูลการซ้ือขายสินคาในซุปเปอรมารเก็ตตาง ๆ โดยขอมูลเหลาน้ีจะเก็บจาก

รายการสินคาที่ลูกคาซ้ือในแตละครั้ง โดยเม่ือทําการวิเคราะหขอมูลดวยเทคนิคเหมืองขอมูลแลวจะไดส่ิงที่เปนประโยชน เชน 

ลูกคาสวนใหญที่ซ้ือเบียรมักจะซ้ือผาออมดวย จะเห็นวาขอมูลน้ีเปนขอมูลที่ไมเคยคิดวามีความสัมพันธกัน และเม่ือไดความรู

แบบน้ีก็อาจจะนําเปนออกโปรโมชั่นหรือชวยในการจัดวางชั้นสินคา หรือเปนแนวทางในการส่ังซ้ือสินคาในซุปเปอรมารเก็ต

ตอไปได นอกจากน้ีการทําเหมืองขอมูลยังมีเทคนิคในการประยุกตใชงานไดอยางดี เชน เทคนิคการแบงกลุมขอมูล โดยขอมูล 

ที่มีลักษณะคลาย ๆ กัน อยูกลุมเดียวกัน และขอมูลที่อยูคนละกลุมจะมีลักษณะที่แตกตางกันมาก แตละกลุมจะเรียกวา  

คลัสเตอร (Cluster) ซ่ึงมีหลายเทคนิค และ Clustering Validity เปนการวัดประสิทธิภาพของ Clustering เพื่อดูวาเทคนิคใด

สามารถทําใหการแบงกลุมมีประสิทธิภาพสูงที่สุด และควรจัดขอมูลออกมาเปนก่ีกลุม เทคนิคการจําแนกประเภทขอมูลเปน

การนําขอมูลเดิมที่มีคําตอบที่เราสนใจมาสรางเปนโมเดลเพื่อหาคําตอบใหกับขอมูลใหม การประมาณคาขอมูล (Regression)  

การสรางโมเดลและการวัดประสิทธิภาพของโมเดล โดยการดูคาความแมนยําวา โมเดลใดใหความแมนยําในการทายขอมูลได

ถูกมากที่สุด ดังน้ันหากขอมูลใดที่มีขนาดใหญหรือมีจํานวนมาก การทําเหมืองขอมูลก็จะเปนเทคนิคหน่ึงที่จะชวยในการจัดการ

ขอมูลใหเปนประโยชนไดดี (เอกสิทธ์ิ พัชรวงศศักดา, 2557) ซ่ึงในการวิจัยครั้งน้ีผูวิจัยไดทําการวิเคราะหขอมูลของผูสมัคร 

ที่สอบผานการคัดเลือกเปนนักศึกษาใหมระดับปริญญาตรี มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม ระหวางปการศึกษา 2559-2560  

ที่สําเร็จการศึกษาจากสถานศึกษาในจังหวัดนครปฐม และที่มีรอยตอติดกับจังหวัดนครปฐมเทาน้ัน จํานวน 11,338 ชุด  

8 แอทริบิวต ไดแก เพศ, รูปแบบการสอบคัดเลือก, เกรดเฉล่ียรวม, โรงเรียนที่สําเร็จการศึกษา, จังหวัด, สายการเรียน, 

สาขาวิชาที่เลือก และสถานะการรายงานตัวเขาศึกษาตอ 
 

3.1.2 กระบวนการวิเคราะหขอมูลดวย CRISP-DM 

กระบวนการมาตรฐานในการวิเคราะหขอมูลดานการทําเหมืองขอมูลพัฒนาขึ้นในป ค.ศ. 1996 โดยความ

รวมมือกันของ 3 บริษัท คือ DaimlerChrysler, SPSS และ NCR กระบวนการทํางานน้ีเรียกวา Cross-Industry Standard 

Process for Data Mining หรือเรียกยอวา CRISP-DM ซ่ึงประกอบดวย 6 ขั้นตอน ดังน้ี (เอกสิทธ์ิ พัชรวงศศักดา, 2557) 

1) ความเขาใจในธุรกิจ (Business Understanding) เปนขั้นตอนแรกในกระบวนการ CRISP-DM ซ่ึงเนนไปที่

การเขาใจปญหาและแปลงปญหาที่ไดใหอยูในรูปโจทยของการวิเคราะหขอมูลทางการทําเหมืองขอมูล พรอมทั้งวางแผนในการ

ดําเนินงานคราว ๆ 
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2) ความเขาใจในขอมูล (Data Understanding) ขั้นตอนน้ีเริ่มจากการเก็บรวบรวมขอมูล หลังจากน้ันจะเปน

การตรวจสอบขอมูลที่ไดทําการรวบรวมมาได เพื่อดูความถูกตองของขอมูล และพิจารณาวาจะใชขอมูลทั้งหมดหรือจําเปนตอง

เลือกขอมูลบางสวนมาใชในการวิเคราะห 

3) การเตรียมขอมูล (Data Preparation) เปนขั้นตอนที่ทําการแปลงขอมูลที่ไดทําการเก็บรวบรวมมา  

(Raw Data) ใหกลายเปนขอมูลที่สามารถนําไปวิเคราะหในขั้นถัดไปได โดยการแปลงขอมูลน้ีอาจตองมีการทําขอมูลใหถูกตอง 

(Data Cleaning) เชน การแปลงขอมูลใหอยูในชวง (Scale) เดียวกัน หรือการเติมขอมูลที่ขาดหายไป เปนตน โดยขั้นตอนน้ี

จะเปนขั้นตอนที่ใชเวลามากที่สุดของกระบวนการ CRISP-DM 

4) การจัดทําตัวแบบ (Modeling) ขั้นตอนการวิเคราะหขอมูลดวยเทคนิคทางการทําเหมืองขอมูล เชน การ

จําแนกประเภทขอมูล หรือ การแบงกลุมขอมูล ซ่ึงในขั้นตอนน้ีหลายเทคนิคจะถูกนํามาใชเพื่อใหไดคําตอบที่ดีที่สุด ดังน้ันใน

บางครั้งอาจจะตองมีการยอนกลับไปที่ขั้นตอนการเตรียมขอมูล เพื่อแปลงขอมูลบางสวนใหเหมาะสมกับแตละเทคนิคดวย 

5) การประเมินผล (Evaluation) ขั้นตอนน้ีจะไดผลการวิเคราะหขอมูลดวยเทคนิคทางการทําเหมืองขอมูลแลว  

แตกอนที่จะนําผลลัพธที่ไดไปใชงานตอไปก็ตองมีการวัดประสิทธิภาพของผลลัพธที่ไดวาตรงกับวัตถุประสงคที่ไดตั้งไวใน

ขั้นตอนแรกหรือ มีความนาเชื่อถือมากนอยเพียงใด ซ่ึงอาจจะยอนกลับไปยังขั้นตอนกอนหนาเพื่อเปล่ียนแปลงแกไขเพื่อ

เปล่ียนแปลงแกไขใหไดผลลัพธตามที่ตองการได 

6) การนําเอาตัวแบบไปใชงาน (Deployment) ในกระบวนการทํางานของ CRISP-DM น้ันไมไดหยุดเพียงแค

ผลลัพธที่ไดจากการวิเคราะหขอมูลดวยเทคนิคการทําเหมืองขอมูลเทาน้ัน แมวาผลลัพธที่ไดจะแสดงถึงองคความรูที่มี

ประโยชน แตจะตองนําองคความรูที่ไดเหลาน้ีไปใชไดจริงในองคกรหรือบริษัท 
 

3.1.3 การจําแนกประเภทขอมูล (Classification) 

เปนกระบวนการจัดแบงขอมูลตามลักษณะของวัตถุประสงคน้ัน ๆ ดวยการวิเคราะหเซ็ตของกลุมขอมูล (Data 

Object) ที่ยังไมไดจัดแบงประเภท เพื่อสรางโมเดลจัดการขอมูลใหอยูในรูปชุดขอมูล (Class) ที่กําหนด โดยจะนําขอมูลสวน

หน่ึงจากขอมูลทั้งหมดเขาสูกระบวนการสอนใหระบบเรียนรู (Training Data) เพื่อจําแนกขอมูลออกเปนกลุมตามที่ไดกําหนด

ไว ผลลัพธที่ไดจากการเรียนรู คือ โมเดลจัดประเภทขอมูล (Classifier Model) แลวจึงนําขอมูลสวนที่เหลือมาใชสําหรับ

ทดสอบ (Testing Data) และนําผลที่ไดมาใชเปรียบเทียบกลุมที่หามาไดจากโมเดลเพื่อทดสอบความถูกตอง โดยกฎการ

จําแนกที่ไดมีรูปแบบ IF <Conditions> THEN <Class> หรือถา <เงื่อนไข> แลว <คลาส> น่ันเอง (Jaiwei Han and 

Micheline Kamber, 2006) 

 

3.1.4 เทคนิค ENSEMBLE 

หลักการสรางโมเดล Ensemble คือ โมเดลที่สรางควรจะมีความหลากหลายเพื่อใหทํานายขอมูลแบบตาง ๆ 

กัน การสรางโมเดลที่หลากหลายน้ี สามารถทําไดโดยการใชเทคนิค Classification หลาย ๆ ประเภท หรือการสราง Training 

Data ที่มีลักษณะตาง ๆ โดยเทคนิค Ensemble สามารถจําแนกออกเปน 3 ประเภท ดังน้ี (https://goo.gl/JDiYLO, 2560)  

1) Vote Ensemble เปนการใช Training Data ชุดเดียวกันแตสรางโมเดลดวยเทคนิคตาง ๆ กัน ดังแสดงใน

ภาพที่ 1  

 



 งานประชุมวิชาการระดับชาต ิครั้งที่ 9  มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม  

มหาวิทยาลัยราชภฏันครปฐม | จังหวัดนครปฐม | ประเทศไทย | 28 - 29 กันยายน 2560 

พัฒนางานวิจัย สรางสรรคอุดมศึกษาไทย กาวไกลสู Thailand 4.0 | 2179 

 
ภาพที่ 1 Vote Ensemble 

 

2) Bootstrap Aggregating (Bagging) เปนการสุม Training Data ใหเปนหลาย ๆ ชุด แตสรางโมเดลดวย

เทคนิคเดียวกันทั้งหมด ดังแสดงในภาพที่ 2  

 

 
ภาพที่ 2 Bootstrap Aggregating (Bagging) 

 

3) Random Forest เปนเทคนิคที่คลาย ๆ กับ Bagging แตแทนที่จะสุมขอมูลอยางเดียวกทําการสุมเลือก 

แอตทริบิวตตาง ๆ ออกมาเปนหลาย ๆ ชุดดวย และสรางโมเดลดวยเทคนิคตนไมตัดสิน (Decision Tree) หลาย ๆ ตน ดัง

แสดงในภาพที่ 3 

 

 
ภาพที่ 3 Random Forest 

 

3.2 งานวิจัยที่เกี่ยวของ 

ธีรพงษ สังขศรี (2557). ไดทําการศึกษาวิจัยเรื่องการวิเคราะหพฤติกรรมสําหรับการเลือกสมัครสาขาวิชาเรียน

และการเปรียบเทียบตัวแบบพยากรณจํานวนนักศึกษาใหมโดยใชเทคนิคการทําเหมืองขอมูล ผลการวิจัยพบวาผลการ
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ดําเนินงานไดโดยแบงเปน 2 สวน ดังน้ี 1) การเปรียบเทียบตัวแบบพยากรณจํานวนนักศึกษาใหม การวัดประสิทธิภาพของตัว

แบบพยากรณจํานวนนักศึกษาใหมดวยเทคนิคตนไมตัดสินใจและโครงขายประสาทเทียมจะ ใชคาความถูกตอง (Accuracy) 

ในการทํานายผล โดยมีการทดสอบตัวแบบพยากรณดวยวิธีการแบงชุดขอมูลเทากับ 70:30 ผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพ

ตัวแบบพยากรณจํานวนนักศึกษาใหม ตนไมตัดสินใจมีความถูกตอง รอยละ 93.76 โครงขายประสาทเทียมมีความถูกตอง 

รอยละ 93.60 แสดงใหเห็นวาตัวแบบพยากรณจํานวนยอดของนักศึกษาใหมที่ถูกสรางขึ้นดวยเทคนิคตนไมตัดสินใจมีคาความ

ถูกตองเทากับ 93.76% ซ่ึงสูงกวาตัวแบบพยากรณที่ถูกสรางขึ้นดวยโครงขายประสาทเทียมเพียงเล็กนอย 

ธาดา จันตะคุณ (2559). ไดทําการศึกษาวิจัยเรื่องตัวแบบการจําแนกการเลือกหลักสูตรการศึกษา คณะ

เทคโนโลยีสารสนเทศ มหาวิทยาลัยราชภัฏมหาสารคาม โดยใชเทคนิคเหมืองขอมูล สรุปผลการดําเนินการวิจัยครั้งน้ีโดย

พัฒนาและเปรียบเทียบ ตัวแบบการจําแนกทั้ง 4 เทคนิค ไดแก Decision Tree, Naïve Bayes, k-NN, Rule Induction  

ซ่ึงผลการประเมินประสิทธิภาพตัวแบบ คือ Decision Tree ซ่ึงไดคาที่สูงที่สุดจากการแบงขอมูลทดสอบออกเปน 10 ชุด  

คาความถูกตองได 83.97% จึงสรุปไดวา Decision Tree เปนตัวแบบที่เหมาะสมที่สุดที่จะนําไปใชประชาสัมพันธหลักสูตร 

อัจฉราภรณ จุฑาผาด (2556). ไดศึกษาวิจัยเรื่องการพัฒนาระบบสารสนเทศเพื่อการพยากรณจํานวนนักศึกษา

ใหม โดยใชกฎการจําแนกตนไมตัดสินใจ ผลการวิจัยพบวา 1) การพัฒนาระบบสารสนเทศเพื่อใชในการพยากรณจํานวน

นักศึกษาใหมที่จะเขาศึกษาตอในระดับปริญญาตรี คณะบริหารธุรกิจและการบัญชี มหาวิทยาลัยราชภัฏรอยเอ็ด โดยใชกฎการ

จําแนกเทคนิคตนไมตัดสิน ซ่ึงจากการพัฒนาตัวตนแบบในการพยากรณแบงออกเปน 3 วิธีไดแก การตรวจสอบไขว การแบง

ขอมูลแบบสุมดวยการ แบงรอยละ และการแบงชุดขอมูลและการทดสอบออกจากกัน แสดงวาวิธีการแบงชุดขอมูล และการ

ทดสอบออกจากกันสามารถนําไปใชในการพัฒนาตัวตนแบบในการพยากรณนักศึกษาใหม โดยใชกฎการจําแนกเทคนิคตนไม

ตัดสินใจที่มีความถูกตองแมนยําสูง และเหมาะสมกวาวิธีอ่ืน การนําชุดขอมูลของผูสมัครในปถัดไปมาทดสอบกับตัวตนแบบ

หรือกฎที่ไดจะชวยใหสามารถทราบจํานวนนักศึกษาใหมในปน้ัน ๆ ได 2) การวัดคาประสิทธิภาพตางๆที่วัดได จะมีคาใกลเคียง

กันหรือมีคาเทากันในบางตัวตนแบบ โดยตัวตนแบบการพยากรณที่พัฒนาดวยวิธีการแบงชุดขอมูล และการทดสอบออกจาก

กัน วัดคาความถูกตองไดเทากับรอยละ 97.34 คาความแมนยําเทากับรอยละ 98.56 คาความระลึกเทากับรอยละ 97.00 และ

คาความถวงดุลเทากับรอยละ 97.13 ซ่ึงมีคาประสิทธิภาพสูงทุกคา แสดงวาตัวตนแบบที่ใชในการพยากรณที่ผูวิจัยพัฒนาขึ้นมี

ความถูกตองแมนยําในการพยากรณในการรับสมัครนักศึกษาใหม โดยที่ผูวิจัยใชกฎการจําแนกเทคนิคตนไมตัดสินใจมากที่สุด 

จากทฤษฎีและงานวิจัยที่เก่ียวของดังกลาวขางตน ผูวิจัยเห็นควรที่จะทําการวิจัยโดยเทคนิค Ensemble  

ดวยโปรแกรม Rapid Miner Studio โดยไดเลือกใชอัลกอริทึม Decision Tree, Naïve Bayes และ Rule Induction  

ในการทํา Vote Ensemble และ Bootstrap Aggregating (Bagging) และทํา Random Forest โดยกําหนดการสรางโมเดล

ไวที่ 10 ตน เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบพยากรณจํานวนนักศึกษาใหมของมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม และ

วิเคราะหปจจัยที่สงผลตอการมารายงานตัวเขาศึกษาตอในมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

 

4. ระเบียบวิธีการวิจัย 

 

งานวิจัยน้ีผูวิจัยใชกระบวนการของ CRISP-DM ดังน้ี 

4.1 ความเขาใจในธุรกิจ จากสถานการณในปจจุบันที่ จํานวนนักเรียนในระบบการศึกษาลดนอยลง ทําให

สถาบันอุดมศึกษามีการแขงขันในการรับนักศึกษาเพื่อเขาศึกษาตอเปนอยางมาก การประชาสัมพันธหลักสูตรใหตรงกับความ

สนใจของกลุมเปาหมายเปนเรื่องที่สําคัญ เพื่อรับมือกับสถานการณดังกลาวจึงไดพัฒนาตัวแบบการจําแนกพฤติกรรมการ

รายงานตัวของผูสมัครที่สอบผานการคัดเลือก โดยวิเคราะหวาปจจัยใดมีผลตอการมารายงานตัวของนักศึกษาใหมมหาวิทยาลัย

ราชภัฏนครปฐม เพื่อนําไปประกอบการวางแผนประชาสัมพันธหลักสูตรไดอยางมีประสิทธิภาพตอไป 
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4.2 ความเขาใจในขอมูล รวบรวมขอมูลจากสํานักสงเสริมวิชาการและงานทะเบียนของมหาวิทยาลัยราชภัฏ

นครปฐม โดยเลือกเฉพาะขอมูลของผูสมัครที่สอบผานการคัดเลือกเปนนักศึกษาใหมระดับปริญญาตรี มหาวิทยาลัยราชภัฏ

นครปฐม ระหวางปการศึกษา 2559-2560 ที่สําเร็จการศึกษาจากสถานศึกษาในจังหวัดนครปฐม และที่มีรอยตอติดกับจังหวัด

นครปฐมเทาน้ัน ซ่ึงมีจํานวน 11,338 ชุด 10 แอทริบิวต ไดแก ปการศึกษา, รหัสประจําตัวสอบ, เพศ, รูปแบบการสอบ

คัดเลือก, เกรดเฉล่ียรวม, โรงเรียนที่สําเร็จการศึกษา, จังหวัด, สายการเรียน, สาขาวิชาที่เลือก และสถานะการรายงานตัวเขา

ศึกษาตอ ดังแสดงในตารางที่ 1  
 

ตารางที่ 1 ขอมูลของผูสมัครที่สอบผานการคัดเลือกเปนนักศึกษา 

ป

การศึกษา 

รหัส

ประจําตัว

สอบ 

เพศ รูปแบบ

การสอบ

คัดเลือก 

เกรด

เฉล่ีย

รวม 

โรงเรียน จังหวัด สายการ

เรียน 

สาขาที่เลือก สถานะการ

รายงานตัว 

2559 48939 ชาย โควตา 3.36 อูทอง สุพรรณบุรี อาชีพ การตลาด ไมมา 

2559 48941 หญิง รอบที่ 1 3.51 บางเลนวิทยา นครปฐม สามัญ การบัญชี มา 

… … … … … … … … … … 

 

4.3 การเตรียมขอมูล นําขอมูลไปปรับปรุงในสวนของคาขอมูลที่ขาดหายไป (Missing Value) โดยใชวิธีการ

ตัดเรคคอรดที่ขอมูลไมสมบูรณทิ้งทั้งหมด และทําการเลือกเฉพาะแอตทริบิวตเฉพาะที่สําคัญและเก่ียวของ โดยทําการตัด 

แอตทริบิวตออก 2 แอตทริบิวต ไดแก ปการศึกษา และรหัสประจําตัวสอบ จากน้ันทําการกําหนดแอตทริบิวต “สถานะการ

รายงานตัว” เปนประเภท Label โดยมีการปรับเปล่ียนรูปแบบของขอมูลเพื่อลดขนาดของขอมูลที่ใชในการประมวลผล จาก

การปรับปรุงขอมูลเพื่อนําไปวิเคราะหในงานวิจัยครั้งน้ีประกอบดวย 8 แอตทริบิวต และมีจํานวนเรคคอรดเทากับ 11,288 

เรคคอรด ดังตารางที่ 2  
 

ตารางที ่2 ขอมูลที่ผานการเตรียมขอมูล 

เพศ รูปแบบการ

สอบ

คัดเลือก 

เกรด

เฉล่ีย

รวม 

โรงเรียน จังหวัด สายการ

เรียน 

สาขาที่เลือก สถานะการ

รายงานตัว 

M Quota 3.36 อูทอง สุพรรณบุรี V การตลาด N 

F Exam_1 3.51 บางเลนวิทยา นครปฐม S การบัญชี Y 

… … … … … … … … 

 

4.4 การจัดทําตัวแบบ ทําการสรางตัวแบบโดยใชเทคนิค Ensemble ดวยโปรแกรม Rapid Miner Studio 

จํานวน 3 ประเภทดังน้ี 

1) Vote Ensemble โดยไดเลือกใชอัลกอริทึม Decision Tree, Naïve Bayes และ Rule Induction ในการ

หาประสิทธิภาพของเทคนิค Vote Ensemble 

2) Bootstrap Aggregating (Bagging) โดยไดเลือกใชอัลกอริทึม Rule Induction เน่ืองจากมีคาความถูกตอง

มากที่สุดจากอัลกอริทึมที่ใชในการ Vote ในโมเดล Vote Ensemble และยังทํางานกับแอตทริบิวตที่เปน Nominal อีกดวย 

3) Random Forest เปนอัลกอริทึมที่ใชโมเดลเทคนิค Decision Tree โดยสุมขอมูลและสุมเลือกแอตทริบิวต

ตาง ๆ จํานวน 10 ชุด และสรางโมเดลตามที่ผูวิจัยไดกําหนดไวที่ 10 ตน ดังแสดงในภาพที่ 4 
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ภาพที่ 4 ตัวอยาง Decision Tree สรางดวย Random Forest 

4.5 การประเมินผล ทําการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบที่สรางขึ้น ซ่ึงตรวจสอบจากคาความถูกตอง 

(Accuracy) คาความแมนยํา (Precision) และคาความระลึก (Recall) จะพบวาตัวแบบที่สรางขึ้นดวยเทคนิค Bootstrap 

Aggregating โดยใชอัลกอริทึม Rule Induction มีคาความถูกตองสูงที่สุด ซ่ึงเทากับ 83.96% ดังแสดงในตารางที่ 3 
 

ตารางที่ 3 ผลการหาประสิทธิภาพของตัวแบบที่สรางขึ้น 

Algorithms Accuracy Precision Recall 

Vote Ensemble 83.19% 73.98% 69.90% 

Bootstrap Aggregating 

(Rule Induction) 

83.96% 73.88% 73.94% 

Random Forest 81.95% 69.87% 72.59% 
 

4.6 การนําเอาตัวแบบไปใชงาน นําตัวแบบที่พัฒนาดวยเทคนิค Bootstrap Aggregating (Rule Induction) 

ซ่ึงไดคาความถูกตองที่สุดไปใชในการวิเคราะหปจจัยที่มีผลตอการรายงานตัวของนักศึกษาใหมของมหาวิทยาลัยราชภัฏ

นครปฐม ซ่ึงผลการวิเคราะหปจจัยพบวาปจจัยที่มีผลมากที่สุด คือ รูปแบบการสอบคัดเลือก เกรดเฉล่ียรวม เพศ โรงเรียนที่

สําเร็จการศึกษา จังหวัด สายการเรียน และสาขาวิชาที่เลือก ตามลําดับ ดังแสดงในตารางที่ 4 เพื่อนําผลที่ไดจากการวิเคราะห

ขอมูลไปประกอบการวางแผนการรับนักศึกษาใหมในปการศึกษาถัดไปไดอยางมีประสิทธิภาพ และจากตัวแบบที่ไดน้ีสามารถ

นําไปพัฒนาเปนแอพพลิเคชั่นสําหรับพยากรณหรือทํานายจํานวนนักศึกษาใหมในปการศึกษาน้ัน ๆ  
 

ตารางที่ 4 ผลการวิเคราะหปจจัยที่มีผลตอการรายงานตัวเขาศึกษาของนักศึกษาใหม 

Factors Accuracy No. 

รูปแบบการสอบคัดเลือก 81.93% 1 

เกรดเฉล่ียรวม 69.29% 2 

เพศ 69.27% 3 

โรงเรียน 69.27% 3 

จังหวัด 69.27% 3 

สายการเรียน 69.27% 3 

สาขาที่เลือก 69.27% 3 
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5. อภิปรายผลการวิจัย 

 

การวิจัยครั้งน้ีเปนการนําเสนอผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบพยากรณจํานวนนักศึกษาใหมโดยใช

เทคนิค ENSEMBLE ทั้ง 3 เทคนิค คือ Vote Ensemble, Bootstrap Aggregating (Bagging) และ Random Forest ซ่ึงตัว

แบบที่สรางโดยเทคนิค Bootstrap Aggregating (Rule Induction) มีคาความถูกตองสูงที่สุดที่ 83.96% ซ่ึงสูงกวาเทคนิค 

Vote Ensemble และ Random Forest ที่มีคาความถูกตองเทากับ 83.19% และ 81.95% ตามลําดับ และผลการวิเคราะห

ปจจัยที่สงผลกับการเขาศึกษาตอในมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐมมากที่สุด คือ รูปแบบการสอบคัดเลือก เกรดเฉลี่ยรวม เพศ 

โรงเรียนที่สําเร็จการศึกษา จังหวัด สายการเรียน และสาขาวิชาที่เลือก ตามลําดับ ซ่ึงสาเหตุที่ปจจัยรูปแบบการสอบคัดเลือกมี

ผลกับการรายงานตัวเขาศึกษาตอในมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐมมากที่สุด เพราะวา รูปแบบการสอบคัดเลือกการสอบคัดเลือก

ดวยวิธีการสอบตรง ในรอบที่ 3 น้ัน มีผูที่สอบผานการคัดเลือกมารายงานเปนนักศึกษาตัวเกือบ 100% และการสอบคัดเลือก

แบบโควตาน้ัน สวนใหญผูที่สอบผานการคัดเลือกไมมารายงานตัวเปนนักศึกษา เพราะเปนผูที่มีเกรดเฉล่ียสูงสามารถที่จะเลือก

ศึกษาตอในสถานศึกษาอ่ืนๆ ได ผูวิจัยเห็นควรวาจะตองมีนโยบายในการสอบคัดเลือกแบบโควตาที่หลายหลากมากขึ้น              

ไมเฉพาะเจาะจงกับคุณสมบัติในเรื่องของเกรดเฉล่ียเทาน้ัน อาจจะตองพิจารณาในประเด็นอ่ืน ๆ เพิ่มเติม เพื่อใหไดนักศึกษา   

ที่ตองการมาศึกษาตอยังมหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐมอยางแทจริง และเพื่อใหการประชาสัมพันธหลักสูตรและแนะแนวตาม

โรงเรียนตาง ๆ ไดตรงกับกลุมเปาหมายมากยิ่งขึ้น 

 

6. เอกสารอางอิง 

 

ธาดา จันตะคุณ. (2559). รายงานการวิจัยเร่ือง ตัวแบบการจําแนกการเลือกหลักสูตรการศึกษา คณะเทคโนโลยีสารสนเทศ 

มหาวิทยาลัยราชภัฏมหาสารคาม โดยใชเทคนิคเหมืองขอมูล. กรุงเทพฯ: มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีพระจอมเกลา

พระนครเหนือ. 

ธีรพงษ สังขศรี. (2557). รายงานการวิจัยเร่ือง การวิเคราะหพฤติกรรมสําหรับการเลือกสมัครสาขาวิชาเรียนและการ

เปรียบเทียบตัวแบบพยากรณจํานวนนักศึกษาใหมโดยใชเทคนิคการทําเหมืองขอมูล. กรุงเทพฯ: มหาวิทยาลัย

เทคโนโลยีพระจอมเกลาพระนครเหนือ. 

เอกสิทธ์ิ พัชรวงศศกัดา. (2557). การวิเคราะหขอมูลดวยเทคนิคดาตา ไมนนิงเบื้องตน . (พิมพครั้งที่ 2). กรุงเทพฯ: เอเชีย 

ดิจิตอลการพิมพ จํากัด. 

อัจฉราภรณ จุฑาผาด. (2556). รายงานการวิจัยเร่ือง การพัฒนาระบบสารสนเทศเพื่อการพยากรณจํานวนนักศึกษาใหม 

โดยใชกฎการจําแนกตนไมตัดสินใจ. กรุงเทพฯ: มหาวิทยาลัยนเรศวร. 

Data Mining Trend. การสรางโมเดล Ensemble. เขาถึงไดจาก https://goo.gl/JDiYLO สืบคนเม่ือ มิ.ย. 2560. 

Jaiwei Han and Micheline Kamber. (2006). Data Mining Concepts and Technique. San Francisco, Morgan 

Kqufmann Publishers. 

Jakkrit Techo, Cholwich Nattee and Thanaruk Theeramunkong. (2012). Boosting-based ensemble learning 

with penalty profiles for automatic Thai unknown word recognition. International Journal of 

ELSEVIER, Vol.63, No.6, 1117-1134. 

 

 

 

 




