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บทคัดย่อ 

 
งำนวิจัยนี มีวัตถุประสงค์ของ1) เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภำพในกำรจ้ำแนกข้อมูลโรคมะเร็งปอดด้วยเทคนิคเหมือง

ข้อมูล 4 วิธี ได้แก่ วิธีต้นไม้ตัดสินใจ, วิธีแบบเบย์, วิธีซัพพอร์ตเวกเตอร์แมทชีน, และโครงข่ำยประสำทเทียม 2) เพื่อเพิ่ม
ประสิทธิภำพโมเดลในกำรจ้ำแนกข้อมูล โดยใช้ชุดข้อมูลโรคมะเร็งปอด ซึ่งประกอบด้วยจ้ำนวนคอลัมน์ 16 คอลัมน์ จ้ำนวน
แถว 310 แถว และทดสอบกำรวัดประสิทธิภำพด้วยวิธี 10-Fold Cross Validation โดยใช้โปรแกรม RapidMiner Studio 
9.10 ในกำรวิเครำะห์ข้อมูล ผลกำรวิจัย พบว่ำ เทคนิคโครงข่ำยประสำทเทียมให้ประสิทธิภำพที่ ดีที่สุดในกำรจ้ำแนกข้อมูล
โรคมะเร็งปอดด้วยค่ำควำมถูกต้องในกำรจ้ำแนกเท่ำกับ 89.25 % ค่ำควำมระลึกเท่ำกับ 90.12 % และค่ำควำมแม่นย้ำเท่ำกับ 
97.33 % หลังจำกนั นท้ำกำรเพิ่มประสิทธิภำพของกำรจ้ำแนกข้อมูลของโครงข่ำยประสำทเทียมด้วยวิธีกำรกลุ่มก้อนกำร
จ้ำแนกข้อมูลแบบรวมเสียงข้ำงมำกซึ่งท้ำให้ประสิทธิภำพเพิ่มขึ นด้วยค่ำควำมถูกต้องในกำรจ้ำแนกเท่ำกับ 91.40 % ค่ำควำม
ระลึกเท่ำกับ 92.59 % และค่ำควำมแม่นย้ำเท่ำกับ 97.40 % ตำมล้ำดับ  
 
ค าส าคัญ: เหมืองข้อมูล วิธีต้นไม้ตัดสินใจ วิธีแบบเบย์ วิธีซัพพอร์ตเวกเตอร์แมทชีน กำรเพิ่มประสิทธิภำพ 

  

557



13 – 14 กรกฎาคม 2566 

   วิจัยและพัฒนา บนฐานเศรษฐกิจ BCG สู่การการพัฒนาประเทศอย่างยั่งยืน 

 
การประชุมวิชาการระดับชาติ ครั้งท่ี 15 มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

Improving the efficiency of lung cancer data classification using ensemble 
technique  

 

 Aphisit Namkaew1, Kairung Hengpraprohm1*, and Supojn Hengpraprohm1 
 

1 Program in data science, Faculty of Science and Technology, Nakhon Pathom Rajabhat University  
 *Kairung2011.heng@gmail.com 

 

Abstract 
 

The objectives of this research are 1) to compare the efficiency of lung cancer data classification 
using four data mining techniques: Decision Tree, Naive Bayes, Support Vector Machine, and Artificial Neural 
Network; 2) to improve the data classification model for lung cancer datasets which consisted of 16 columns 
and 310 rows. The performance was tested by the 10-Fold Cross Validation method using Rapid Miner 
Studio 9.10 software. The results show that the Artificial Neural Network gave the best efficiency with an 
accuracy of 89.25 %, recall of 90.12 %, and precision of 97.33 %. After that, the efficiency of data 
classification of the Artificial Neural Network is improved by using the majority vote ensemble method. It 
improved the efficiency with a classification accuracy of 91.40 % and a recall of 92.59 % and a precision is 
97.40 %, respectively. 
 
Keywords: data mining, decision tree, naive bayes, support vector machine, data classification 

 

1. บทน า 
มะเร็งปอดเป็นมะเร็งที่พบมำกที่สุดในโลกและเป็นโรคที่มีผู้เสียชีวิตมำกที่สุดในกลุ่มโรคมะเร็ง (โดยเฉลี่ยประมำณ 1 

ใน 5 ของผู้ป่วยที่เป็นมะเร็ง) และมีอัตรำส่วนระหว่ำงกำรเสียชีวิตต่อจ้ำนวนผู้ป่วยสูงถึง 0.87 ส้ำหรับในประเทศไทยมะเร็ง
ปอดเป็นมะเร็งที่พบสูงสุดเป็นอันดับ 1 ในเพศชำย และเป็นอันดับต้นๆรองจำกมะเร็งปำกมดลูกและมะเร็งเต้ำนมในเพศหญิง 
นอกจำกนี มะเร็งปอดยังเป็นสำเหตุของกำรเสียชีวิตจำกมะเร็งมำกที่สุดทั งในเพศชำยและหญิง อัตรำกำรรอดชีวิตของผู้ป่วย
แตกต่ำงกันออกไปขึ นกับระยะของโรค สุขภำพโดยรวม และปัจจัยอื่นๆ โดยผู้ป่วยส่วนมำกที่ได้รับกำรวินิจฉัยว่ำเป็นมะเร็ง
ปอดจะเสียชีวิตภำยในปีแรกเนื่องจำกผู้ป่วยส่วนมำกมักได้รับกำรวินิจฉัยเมื่ออยู่ในระยะท้ำยเพรำะอำกำรของโรคคล้ำยโรคอื่น 
ทั งนี อัตรำกำรรอดชีวิตที่หนึ่งปีของผู้ป่วยมะเร็งปอดในประเทศไทยโดยรวมน้อยกว่ำ  20 % กำรเจ็บป่วยด้วยโรคมะเร็งปอด
ส่งผลกระทบกับผู้ป่วยได้แก่ควำมเจ็บปวดที่สำมำรถเกิดขึ นได้ทุกระยะของโรค ควำมกลัว ซึมเศร้ำ กำรปรับตัว และกำร
แพร่กระจำยของโรค ท้ำให้ไม่สำมำรถรักษำโรคให้หำยขำดได้ ระยะเวลำกำรมีชีวิตอยู่ขอผู้ป่วยสั นลง โดยระยะแพร่กระจำย
ของมะเร็งเต้ำนมจะมีค่ำเฉลี่ยของกำรรอดชีวิตประมำณ 18 ถึง 24 เดือน  นอกจำกนี ยังมีผลของกำรรักษำที่ผู้ป่วยอำจจะมี
อำกำรข้ำงเคียงจำกกำรได้รับยำเคมีบ้ำบัด กำรสูญเสียสัญลักษณ์ทำงเพศในรำยที่ผ่ำตัด อีกทั งยังส่งผลต่อสัมพันธภำพระหว่ำง
ผู้ป่วยและคู่สมรส รวมทั งงบประมำณของประเทศในกำรรักษำ 
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จำกปัญหำดังกล่ำว ผู้วิจัยจึงได้พยำกรณ์ กำรเกิดโรคมะเร็งปอดขึ นโดยน้ำเทคนิคเหมืองข้อมูล มำประยุกต์ใช้วิเครำะห์
ในกำรเกิดโรคมะเร็งปอดนอกจำกนี  ยังศึกษำถึงปัจจัยที่ส่งผลต่อควำมเสี่ยงกำรเกิดโรคมะเร็งปอดเพื่อเป็นแนวทำงในกำร
ป้องกันรักษำโรคมะเร็งปอดได้อีกทำงหนึ่ง 

 
2. วัตถุประสงค์การวิจัย 
     2.1 เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภำพในกำรจ้ำแนกข้อมูลด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูล ได้แก่ วิธีต้นไม้ตัดสินใจ วิธีแบบเบย์ วิธีซัพ
พอร์ตเวกเตอร์แมทชีน และโครงข่ำยประสำทเทียม 
     2.2 เพื่อเพิ่มประสิทธิภำพในกำรจ้ำแนกข้อมูลด้วยวิธีกำรกลุ่มก้อนกำรจ้ำแนกข้อมูลแบบรวมเสียงข้ำงมำก  
 
3. วิธีด าเนินการวิจัย 
 3.1 กรอบแนวคิดในกำรวิจัย แสดงเป็นรูปภำพขั นตอนกำรออกแบบกำรวิจัย 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 

 
 
 
 
ภาพที่ 1 กรอบแนวคิดกำรวิจัย 

Data modeling 

 Support Vector Machine (SVM) 

 Decision Tree (DT) 

 K-Nearest Neighbor (KNN) 

 Artificial neural network (ANN) 

Data Preparation 

 Cleaning data 

 Integration data 

 Selection data 

 transfromation 

เปรียบเทียบประสิทธิภำพของเทคนิคในกำรจ้ำแนกข้อมูล 

ตัวแบบที่มีประสิทธิภำพมำกที่สุด  

มะเร็งปอด 

Ensemble  Majority Vote (EMV) 

เลือก modeling ที่ดีที่สุด มำท้ำกำรเพิ่มประสิทธิภำพ 
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3.2 ข้อมูลส้ำหรับกำรวิจัย 
ชุดข้อมูลโรคมะเร็งเต้ำนม ประกอบด้วยจ้ำนวนคอลัมน์ 16 คอลัมม์ จ้ำนวนแถว 310 แถว จ้ำนวนคลำสค้ำตอบ 2 

คลำส ดังมีตัวอย่ำงรำยละเอียดข้อมูลดังนี  
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพที่ 2 ข้อมลูส้ำหรับกำรทำ้วิจัย 
 
 
 
 
3.3 ขั้นตอนในการด าเนินการวิจัย 

3.3.1 ท้ำควำมเข้ำใจและศึกษำโรคมะเร็งปอด และศึกษำเทคนิคกำรจ้ำแนกในกำรท้ำเหมืองข้อมูลเพื่อหำเทคนิคที่
เหมำะสมในกำรจ้ำแนกโรคมะเร็งปอด โดยศึกษำจำกเอกสำรและงำนวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

3.3.2 ท้ำควำมเข้ำใจข้อมูล ผู้วิจัยได้คัดเลือกข้อมูลจำกชุดข้อมูล Kaggle ซึ่งเป็นชุดข้อมูลที่ส้ำหรับโรคมะเร็งปอด มี
ข้อมูลจ้ำนวน 310 เรคคอร์ด แอทริบิว 16 แอทริบิว คลำส 2 คลำส 

3.3.3 กำรคัดเลือกข้อมูลผู้วิจัยได้ลบข้อมูลที่เป็นค่ำว่ำงในชุดข้อมูลออกทั งหมดและได้ท้ำกำรเปลี่ยนชื่อแอททริ 
บิวจำกเดิม Lung Cancer เป็น Class และแปลงข้อมูลจำกตัวอักษรให้เป็นตัวเลขในแอททริบิว Class และ Gender 

3.3.4 สร้ำงโมเดลโดยใช้โปรแกรม Rapid Miner และเลือกใช้เทคนิค 5 เทคนิค คือ Decision Tree, support 
vector machine (SVM), K-Nearest Neighbor (KNN), Artificial Neural Network (ANN) แ ล ะ  Ensemble majority 
vote 

3.3.5 ประเมินผลและเปรียบเทียบประสิทธิภำพแบบจ้ำลอง ค่ำที่ใช้ในกำรวัดประสิทธิภำพคือค่ำทำงสถิติ ได้แก่ 
Accuracy, Precision และ Recall 
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ภาพที่ 3 กำรวิเครำะห์ตัวแบบ 
 

 3.4 เครื่องมือกำรวิจัย 
 3.4.1 โปรแกรม Rapid Miner ใช้ในกำรจ้ำแนกข้อมูลรูปแบบกำรบุกรุกบนระบบเครือข่ำย 
 3.4.2 เทคนิคที่ใช้ในกำรจ้ำแนกข้อมูล 5 เทคนิค ได้แก่ เทคนิคกำรจ้ำแนกข้อมูล Decision Tree เทคนิคกำรจ้ำแนก
ข้อมูล support vector machine (SVM) เทคนิคกำรจ้ำแนกข้อมูล K-Nearest Neighbor (KNN) และเทคนิคกำรจ้ำแนก
ข้อมูล Artificial Neural Network (ANN) และ เทคนิคกลุ่มก้อนข้อมูล Ensemble majority vote 
 
4. ทฤษฎแีละงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
 4.1 ทฤษฎีที่เกี่ยวข้อง 

4.1.1 กำรจ้ำแนกประเภทข้อมูล (Data Classification) หมำยถึง เป็นกำรเรียนรู้แบบมีผู้สอน (Supervised 
Learning)โดยเป็นกำรสร้ำงโมเดลจ้ำแนกประเภทเพื่อท้ำนำยกลุ่มของข้อมูลใหม่กำรสร้ำงโมเดลจ้ำแนกประเภทข้อมูลเกิดจำก
กำรหำควำมสัมพันธ์ของข้อมูลโดยข้อมูลทั งหมดจะแบ่งเป็น 2 ส่วน คือ ส่วนแรกข้อมูลเรียนรู้ (Training Data) เป็นชุดข้อมูลที่
ใช้ในกำรสร้ำงโมเดลจ้ำแนกประเภทข้อมูลขึ นมำใหม่ เพื่อให้โมเดลที่สร้ำงได้เรียนรู้ข้อมูลและส่วนทีสองของข้อมูลที่ใช้ในกำร
ทดสอบโมเดลที่สร้ำงขึ นมำ (Testing Data) เป็นชุดข้อมูลประเมินควำมถูกต้องของโมเดลจ้ำแนกประเภทข้อมูลเทคนิคพื นฐำน
ที่นิยมน้ำมำใช้ส้ำหรับกำรจ้ำแนกประเภทข้อมูล 

4.1.2 วิธีซัพพอร์ตเวกเตอร์แมทชีน (Support Vector Machaine : SVM) เป็นเทคนิคหนึ่งที่ได้รับควำมนิยมอย่ำง
แพร่หลำยในงำนที่เกี่ยวข้องกับกำรจดจ้ำรูปแบบตลอดจนกำรแก้ปัญหำกำรจัดกลุ่ม(classification problem) โดยอำศัย
หลักกำรของกำรหำสัมประสิทธิ์ของสมกำรเพื่อสร้ำงเส้นแบ่งแยกกลุ่มข้อมูลที่ถูกป้อนเข้ำสู่กระบวนกำรสอนให้ระบบเรียนรู้
โดยเน้นไปยังเส้นแบ่งแยกกลุ่มข้อมูลได้ดีที่สุด (optimal separating hyperplane) เมื่อเรำพิจำรณำข้อมูลที่ประกอบด้วย
ข้อมูล 2 กลุ่ม   

4.1.3 วิธีต้นไม้ตัดสินใจ (Decision Tree) เป็นเทคนิคที่ค่อนข้ำงแพร่หลำยเนื่องจำกกำรตัดสินใจเป็นแบบโครงสร้ำง
ต้นไม้ หรืออัลกอริทึม Decision Tree C4.5 ซึ่งเป็นส่วนขยำยเพิ่มเติมมำจำกอัลกอริทึม ID3 ที่ใช้หลักกำรของ Information 
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Entropy โดย Decision Tree C4.5 ใช้ควำมถูกต้องของ คุณลักษณะของข้อมูลเพื่อใช้เป็นกำรตัดสินใจแบ่งข้อมูลไปยังกลุ่ม
ย่อย Decision Tree C4.5 จะพิจำรณำตรวจสอบ Normalized Information Gain (ควำมแตกต่ำงใน Entropy) ผลลัพธ์จำก
กำรเลือกคุณลักษณะ Normalized Information Gain ที่สูงสุดนั นคือกำรสร้ำงกำรตัดสินใจ ส่วน NBTree เป็นเทคนิคกำร
ผสมผสำนระหว่ำง Naïve Bayes และ Decision Tree โดยที่แต่ละโหนดจะใช้เทคนิคกำรเรียนรู้แบบต้นไม้ตัดสินใจในกำร
สร้ำงโหนด และส้ำหรับโหนดใบจะใช้เทคนิคกำรเรียนรู้แบบ Naïve Bayes 

4.1.4 เคเนียเรสเนเบอร์ (K-Nearest Neighbor) หลักกำรของวิธีกำรนี จะจ้ำแนกประเภทข้อมูลโดยขึ นกับข้อมูลที่มี
คุณสมบัติใกล้เคียงที่สุด K ตัวจำกข้อมลบนชุดข้อมลตัวอย่ำงท้ำงำนโดยขึ นกับระยะทำงน้อยสุดจำกสมำชิกใหม่ หรือข้อมูลที่
ป้อนถำม (input query instance) กับข้อมูลตัวอย่ำงฝึกฝน จะค้ำนวณหำเพื่อนบ้ำนที่ใกล้ที่สุด K ตัว หลงจำกนั นเรำจะ
รวบรวมสมำชิกที่ใกล้เคียงที่สุด K ตัวแล้วเลือกคลำสที่สมำชิกส่วนใหญ่ที่ในกลุ่ม K ดังกล่ำวสังกัดอยู่มำกที่สุดให้กับสมำชิกใหม่ 
ข้อมูลกำรจ้ำแนกโดยใช้ข้อมูลข้ำงเคียง K ตัว ประกอบด้วยแอททริบิวต์หลำยตัวแปร  Xi ซึ่งจะน้ำมำใช้ในกำรแบงกลุ่ม Yi  โดย
ระบุค่ำตัวเลขจ้ำนวนเต็มบวกให้กับ K ซึ่งค่ำนี จะเป็นตัวบอกจ้ำนวนของกรณี (case) ที่จะต้องค้นหำในกำรท้ำนำยกรณีใหม่
อัลกอริทึมแบบ KNN ได้แก่ 1-NN , 2-NN , 3-NN , ………. K-NN 

4.1.5 โครงข่ำยประสำทเทียม (Artificial Neural Networks) เป็นศำสตร์แขนงหนึ่งทำงด้ำนปัญญำประดิษฐ์
(Artificial Intelligence : AI) ที่สำมำรถน้ำไปประยุกต์ใช้กับงำนหลำยด้ำนได้อย่ำงมีประสิทธิภำพ หลักกำรส้ำคัญของ
โครงข่ำย ประสำทเทียม คือ ควำมพยำยำมที่จะลอกเลียนแบบกำรท้ำงำนของเซลล์ประสำทในสมองมนุษย์เพื่อท้ำงำนได้อย่ำง 
มีประสิทธิภำพ ลักษณะทั่วไปของโครงข่ำยประสำทเทียม คือ กำรที่โหนด (node) ต่ำง ๆ จ้ำลองมำจำกไซแนป (synapse) 
ของเซลล์ประสำทระหว่ำง เดนไดรท์ (dendrite) และแอกซอน (axon) โดยมีฟังก์ชันเป็นตัวก้ำหนด สัญญำณส่งออก 
(activation function or transfer function) นั่นเอง ลักษณะของโครงข่ำยประสำทเทียม สำมำรถแบ่งได้ 2 แบบ คือ 1) 
โครงข่ำยประสำทเทียมแบบ ชั นเดียว (single layer) ซึ่งจะมีเพียงชั นสัญญำณ ประสำทขำเข้ำ และชั นสัญญำณประสำทขำ
ออก เท่ำนั น เช่น โครงข่ำยเพอเซบตรอนอย่ำงง่ำย (simple perceptron) และโครงข่ำยโฮปฟิลด์ (hopfield networks) เป็น
ต้น และ 2) โครงข่ำยประสำทเทียมแบบหลำยชั น (multilayer) ซึ่งมีลักษณะเช่นเดียวกับโครงข่ำยประสำทเทียมแบบชั นเดียว 
แต่จะมีชั นแอบแฝง (hidden) เพิ่มขึ น โดยอยู่ส่วนกลำงระหว่ำงชั นน้ำข้อมูลป้อนเข้ำและชั นส่งขอมูลออก ทั งนี ชั นแอบแฝงอำจ
มีมำกกว่ำ 1 ชั น ในงำนวิจัย นี ได้ใช้ multilayer ในกำรสร้ำงแบบจ้ำลอง 

4.1.6 วิธีกำรกลุ่มก้อน Majority Vote Classifier เป็นกำรใช้ผลของกำรท้ำตัวจ้ำแนกประเภท 3 วิธีมำท้ำกำรโหวต
โดยถ้ำผลของ ค้ำตอบไหนเหมือนกันก็ให้ใช้ค้ำตอบนั นเป็นค้ำตอบที่ถูกต้องที่สุด  

 
 
 
 

 
 
 
 
 
 

ภาพที่ 4  Diagram แสดง Majority Vote 1 2 3 Majority Vote Model 
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จำกภำพที่ 2 จะเห็นได้ว่ำเป็นภำพกำรท้ำงำนของวิธี Majority Vote คือ กำรน้ำ ตัวจ้ำแนกประเภทจ้ำนวน 3 วิธีมำ
ท้ำกำรโหวตหำค่ำค้ำตอบที่ตอบมำกที่สุดและเลือกค้ำตอบนั น เพื่อมำสร้ำงโมเดล Majority Vote  

 
 
 
 
 

 
 
 
 
 

ภาพท่ี 5  แสดงวิธีกำรเลือกค้ำตอบ 
 
4.2 งานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

4.2.1 Supachai Prakongsilp [1] ได้น้ำเสนอกำรพัฒนำระบบสนับสนุนกำรตัดสินใจในกำรอนุมัติลูกบ้ำนเข้ำ
โครงกำร โดยใช้ เทคนิคต้นไม้ตัดสินใจและในอัลกอริธึม ID3 ในกำรเรียนรู้จำกข้อมูลลูกบ้ำนในอดีตเพื่อสร้ำงโมเดลส้ำหรับ
ตัดสินใจอนุมัติลูกบ้ำน เข้ำโครงกำร โดยท้ำกำรทดสอบควำมแม่นย้ำของอัลกอริธึม ID3 เปรียบเทียบกับอัลกอริธึมอื่นที่เป็น
เทคนิคต้นไม้ตัดสินใจ เหมือนกันด้วยกำรน้ำข้อมูลในอดีตของบุคคลที่เคยเขำร่วมโครงกำรทั งหมด 963 รำยกำรและ วัดควำม
แม่นย้ำ ของอัลกอริธึม ID3 โดยใช้ Confusion Matrix ได้ผลควำมแม่นยำ คือ 93.67 % ซึ่งมำกกว่ำอัลกอริธึมตัวอื่นๆ และ
ผู้วิจัยได้วัด ประสิทธิภำพโมเดลของระบบที่พัฒนำขึ น เปรียบเทียบกับแกรม Weka 3.5.8 โดยใช้ข้อมูลส้ำหรับกำรสอน 
(Training Data) ที่เหมือนกัน ผลที่ได้คือสำมำรถสร้ำงโมเดลได้เหมือนกับระบบที่ผู้วิจัยพัฒนำ จึงสรุปได้ว่ำ โมเดลที่พัฒนำขึ น
มีควำมถูกต้องและ แม่นย้ำอยู่ในระดับดีมำก สำมำรถน้ำไปสนับสนุนงำนได้จริง 

4.2.2 Pichaya Promla and Charun Sanrach [2] ปัจจุบันสถำบันกำรศึกษำให้ควำมส้ำคัญ กับกำรประเมินผล
กำรจดักำรเรียนรู้ของครูผู้สอนเป็นอย่ำงมำก นอกจำกกำรประเมินทำงตรงยังมีกำรประเมินทำงอ้อมด้วยกำรส้ำรวจควำมพึง
พอใจของผู้เรียนโดยใช้แบบสอบถำม ซ่ึง กำรวิเครำะห์ข้อมูลค้ำถำมปลำยปิดในแบบสอบถำมนั นสำมำรถท้ำได้ง่ำยแต่ค้ำถำม
ปลำยเปิดจะท้ำได้ยำก และซับซ้อน รวมทั งอำจเกิดควำมไม่แม่นย้ำเนื่องจำกอคติจำกผู้วิเครำะห์ข้อมูลได้ในงำนวิจัยนี ได้ใช้
กระบวนกำรวิเครำะห์ควำมรู้สึกเพื่อวิเครำะห์ควำมคิดเห็นที่ได้จำกแบบสอบถำมจ้ำนวน 1,577 ข้อควำมให้เป็นขั วควำมพึง
พอใจ และเปรียบเทียบ ประสิทธิภำพกำรจ้ำแนกโดยใช้เทคนิคกำรรวมกลุ่มเพื่อจ้ำแนกข้อมูล ได้แก่  Vote, Bagging และ 
Random Forest กับเทคนิควิธีมำตรฐำน ได้แก่Decision Tree, Naïve Bayes และ K-NN พบว่ำเทคนิควิธีกำรรวมกลุ่มเพื่อ
จ้ำแนกข้อมูลแบบ Vote มีประสิทธิภำพมำกที่สุด 

4.2.3 Ekkasit Patcharawongsakda [3] กล่ำวว่ำ เทคนิคในกำรท้ำเหมืองข้อมูลเป็นขั นตอนแรก ในกำรจ้ำแนก
ประเภทข้อมูล โดยกำรน้ำข้อมูลเทรนนิ่งดำต้ำ (Training Data) หรือข้อมูล ที่ใช้ในกำรเรียนรู้มำสร้ำงเป็นตัวแบบขึ นมำด้วย
เทคนิคกำรจ้ำแนกประเภทข้อมูลแบบต่ำง ๆ เช่น Decision Tree, Naive Bayes, K-Nearest Neighbors และ Neural 
Network เป็นต้น 

4.2.4 Thiptida Wongpipan [4] กำรใชเหมืองข้อมูลช่วยในกำรตัดสินใจกำรใชสินเชื่อ เป็นงำนวิจัยเกี่ยวกับให
บริกำรรถเชำระยะยำว สัญญำเชำระยะเวลำ 3-5 ปและระยะสั น สัญญำเชำระยะเวลำเป็นรำยวัน รำยสัปดำห์และรำยเดือน 
โดยใชเทคนิคเหมืองข้อมูล 3 วิธีคือ ตนไม้ตัดสินใจ วิธีแบบเบย์เพื่อกำรวิเครำะห์ข้อมูลลูกคำที่มำเชำรถ เพื่อชวยกำรตัดสินใจ
พิจำรณำขอมูลสินเชื่อของลูกคำใหมีประสิทธิภำพมำกยิ่งขึ น และลดควำมเสี่ยงด้ำนหนี สูญในกำรรออนุมัติให เชำรถยนต์ต่อ
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ลูกคำที่ไม่เหมำะสม ผลกำรเปรียบเทียบประสิทธิภำพ พบวำกำรจ้ำแนกวิธีตนไม้ตัดสินใจใหผลลัพธ์ดีที่สุด มีคำควำมถูกตอง 
(90.47) 

4.2.5 Kamalas Udomlamlert  and Arnon Rungsawang [5] กำรคัดแยกหมวดหมูเว็บเพจภำษำไทยอัตโนมัติ
เป็นงำนวิจัยเกี่ยวกับระบบแบบเว็บเพจออกเป็นหมวดหมูตำมเนื อหำที่ปรำกฏ หรือที่เรียกว่ำ “เว็บไดเร็กทอรี่” (web 
directory) จำกกำรทดลองกับขอมูลทดสอบ 2 ชุด ซึ่งคัดเลือกมำจำกเว็บไดเร็กทอรี่ภำษำไทย 5 หมวดหมู่หลักท้ำให้เห็นว่ำ
กำรลดคุณลักษณะโดยวิธีกำรคัดเลือกคุณลักษณะที่เหมำะสมจะไม่ส่งผลต่อควำมถูกตองในกำรจ้ำแนกหมวดหมู่และกำรลด
คุณลักษณะ ประกอบกับกำรใช้ตัวคัดแยก Naïve Bayes จะใหค้ำ่ประสิทธิผลดีที่สุด โดยมีค่ำควำมถูกต้อง (83.4) 

 
5. ผลการวิจัย 
 

ตารางท่ี 1 แสดงกำรเปรียบเทียบค่ำทำงสถิติของแบบจ้ำลองทั ง 4 เทคนิค 

 
จำกตำรำงที่ 1 ผลกำรเพิ่มประสิทธิภำพกำรวิเครำะห์แบบจ้ำลองกำรจ้ำแนกข้อมูลโรคมะเร็งปอดของแต่ละ เทคนิค

พบว่ำแบบจ้ำลองที่ใช้เทคนิค Artificial Neural Network (ANN) ให้ค่ำควำมแม่นย้ำมำกที่สุด จำกนั นจึงได้ท้ำกำรเพิ่ม
ประสิทธิภำพโดยใช้โมเดล Ensemble majority vote (EMV) 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพท่ี 6 ผลกำรเพิ่มประสิทธิภำพกำรวิเครำะห์แบบจ้ำลองกำรจ้ำแนกข้อมูลโรคมะเร็งปอด 
 
 
 
 

ภาพท่ี 6  ผลกำรเพิ่มประสิทธิภำพกำรวิเครำะห์แบบจ้ำลองกำรจ้ำแนกข้อมูลโรคมะเร็งปอดของแต่ละเทคนิค 
 

Techniques Accuracy (%) Recall (%) Precision (%) 
K-Nearest Neighbors (k-nn) 88.17 98.77 88.89 

Decision Tree(DT) 88.17 100 88.04 

support vector machine(SVM) 87.10 100 87.10 
Artificial Neural Network (ANN) 89.25 90.12 97.33 
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พบว่ำเทคนิค K-Nearest Neighbors (k-nn) ให้ค่ำ Accuracy 88.17%, Recall 98.77 %, Precision 88.89%,  

เทคนิค Decision Tree (DT) ให้ค่ำ Accuracy 88.17 %, Recall 100 %, Precision 88.0.4 %,  เทคนิค support vector 

machine (SVM) ให้ค่ำ Accuracy 87.10 %, Recall 100 %, Precision 87.10 %,  เทคนิค Artificial Neural Network 

(ANN) ให้ค่ำ Accuracy 88.17 %, Recall 90.12 %, Precision 97.33 % พบว่ำแบบจ้ำลองที่ใช้เทคนิค Artificial Neural 

Network (ANN) ให้ค่ำควำม Accuracy ที่สุด จำกนั นจึงได้ท้ำกำรเพิ่มประสิทธิภำพโดยใช้โมเดล  Ensemble majority 

vote (EMV) 
 

ตารางท่ี 2 แสดงกำรเพิ่มประสิทธิภำพ 

 
จำกตำรำงที่ 2 ผลกำรเพิ่มประสิทธิภำพกำรวิเครำะห์แบบจ้ำลองกำรจ้ำแนกข้อมูลโรคมะเร็งปอดของแต่ละ เทคนิค

พบว่ำแบบจ้ำลองที่ใช้เทคนิค Ensemble majority vote (EMV) สำมำรถเพิ่มประสิทธิภำพได้จริง 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพท่ี 7 ผลกำรเพิ่มประสิทธิภำพกำรวิเครำะห์แบบจ้ำลองกำรจ้ำแนกข้อมูลโรคมะเร็งปอด 

 
จำกตำรำงที่ 2 ผลกำรเพิ่มประสิทธิภำพกำรวิเครำะห์แบบจ้ำลองกำรจ้ำแนกข้อมูลโรคมะเร็งปอดของแต่ละ เทคนิค

พบว่ำแบบจ้ำลองที่ใช้เทคนิค Ensemble majority vote (EMV) สำมำรถเพิ่มประสิทธิภำพได้จริง 

 
 
 

Techniques Accuracy (%) Recall (%) Precision (%) 
Artificial Neural Network (ANN) 89.25 90.12 97.33 
Ensemble majority vote (EMV) 91.40 92.59 97.40 
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ผลการเพิ่มประสทิธิภาพการวิเคราะหแ์บบจ าลองการจ าแนกขอ้มลูโรคมะเรง็ปอด

Accuracy (%) Recall  (%) Precision (%)
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การประชุมวิชาการระดับชาติ ครั้งท่ี 15 มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

6. สรุปผล 

งำนวิจัยฉบับนี มีวัตถุประสงค์เพื่อเปรียบเทียบและเพิ่มประสิทธิภำพในกำรจ้ำแนกข้อมูลโรคมะเร็งปอดด้วยเทคนิค
เหมืองข้อมูล  จำกนั นได้น้ำเอำเทคนิควิธีกำรวิเครำะห์เหมืองข้อมูลมำท้ำกำรวิเครำะห์ Class จ้ำนวน 5 เทคนิคด้วยกัน คือ  
เทคนิ ค  K-Nearest Neighbors (k-nn), เทคนิ ค  Decision Tree, เทคนิ ค  support vector machine (SVM), เทคนิ ค 
Artificial Neural Network (ANN), เทคนิค Ensemble majority vote ส้ำหรับขั นตอนวิธีกำรวัดประสิทธิภำพของทั ง 5 
โมเดล ได้ใช้หลักกำร 10- Cross-validation Folds ในกำรแบ่งกลุ่ม ข้อมูลเป็นชุดข้อมูลเรียนรู้และชุดข้อมูลทดสอบ และวัด
ประสิทธิภำพของแบบจ้ำลองด้วยค่ำ Accuracy , Precision และ Recall ผลกำรวิจัยพบว่ำเทคนิค Artificial Neural 
Network (ANN) ที่สุด จำกนั นน้ำมำเพิ่มประสิทธิภำพด้วย  เทคนิค Ensemble majority vote (EMV) ให้ค่ำประสิทธิภำพ
ของ Accuracy 91.40 %, recall 92.59 %, precision 97.40 % ดังนั นจึงสรุปได้ว่ำ เทคนิค Ensemble majority vote 
(EMV) สำมำรถเพิ่มประสิทธิภำพของกำรจ้ำแนกข้อมูลได้จริง 
 
7. ข้อเสนอแนะ 

กำรวิจัยครั งนี เป็นกำรวิจัยที่ใชโปรแกรม RapidMiner เพื่อน้ำมำประยุกตใชในกำรเปรียบเทียบประสิทธิภำพ โดยที่
มีเครื่องมือต่ำง ๆ ใหเลือกใชอำทิเชน Decision Tree, support vector machine(SVM) Artificial Neural Network (ANN) 
และ Ensemble majority vote โดยสำมำรถน้ำเครื่องมือเหลำนี มำเปรียบเทียบประสิทธิภำพเพื่อหำคำควำมถูกตองมำกที่สุด 
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