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บทคัดย่อ 

 
จากสถานการณ์อุทกภัยในประเทศไทย ส่งผลกระทบต่อความเป็นอยู่ของประชากร ทั้งในภาคการเกษตร สังคมและ

เศรษฐกิจ โดยเฉพาะอย่างยิ่งกรุงเทพมหานคร ซึ่งเป็นเมืองส าคัญทางเศรษฐกิจของไทย เมื่อเกิดอุทกภัยในกรุงเทพมหานครจะ
ส่งผลต่อภาพรวมทางเศรษฐกิจของประเทศไทยได้ จึงต้องศึกษาวิธีและวิจัยเพื่อแก้ปัญหาสถานการณ์อุทกภัยให้ยั่งยืน ดังนั้น
ผู้วิจัยจึงได้ด าเนินการศึกษาวิธีคาดการณป์ริมาณน้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา ด้วยเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียมซึ่งมีการ สังเคราะห์
และคัดกรองคุณลักษณะ (Attribute) ด้วยการด้วยวิธีการแรปเปอร์ (Wrapper Method) แบบวิธีลดตัวแปร (Backward 
Elimination) โดยมีจุดประสงค์เพื่อคัดเลือกข้อมูลที่มีผลต่อการคาดการณ์น้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา และวิเคราะห์จ านวนโหนด 
และ จ านวนช้ันของช้ันซ่อน (Hidden layer) ให้เกิดความแม่นย าในการคาดการณ์ โดยก าหนดผลลัพธ์ การท านายเป็นค่า
ปริมาณน้ าท่ีมาตรวัดน้ าเจ้าพระยาที่จุดวัดระดับคลองลาดพร้าว ทั้งนี้ในการทดลองสร้างโมเดลด้วยวิธีโครงข่ายประสาทเทียม
โดยใช้ โปรแกรมภาษา Python โดยใช้ ไลบรารี scikit-learn และคัดกรอง คุณลักษณะผ่านโปรแกรม SPSS โดยใช้วิธีลดตัว
แปรจากข้อมูลน าเข้าที่รวบรวมเป็นข้อมูลรายวัน ตั้งแต่วันที่ 1 ม.ค. 2560 - 31 ธ.ค. 2565 ทั้งหมด 2,191 วัน เป็นข้อมูลใน
ภาคเหนือและภาคกลาง ประกอบด้วยข้อมูลอ่างเก็บน้ าและเขื่อน จ านวน 131 สถานี ปริมาณน้ าฝนจากสถานีวัด จ านวน 35 
สถานี มาตรวัดน้ าทะเลที่ป้อมพระจุลจอมเกล้า และมาตรวัดน้ าเจ้าพระยา โดยจะแบ่งเป็นกลุ่มเรียนรู้ (Train Set) จ านวน 
1,753 วัน คิดเป็นร้อยละ 80 และกลุ่มทดสอบ (Test set) จ านวน 438 วัน คิดเป็นร้อยละ 20 และตั้งค่าพารามิเตอร์ของ
โครงข่ายประสาทเทียมที่ให้มีประสิทธิภาพดีที่สุด โดยการปรับค่าจ านวนช้ันของช้ันซ่อน เป็น 1-6 ช้ัน และจ านวนโหนดในแต่
ละช้ันเป็น 500-2,000 โหนด ซึ่งจากการวิจัยพบว่าคุณลักษณะส าคัญที่ใช้ในการวิเคราะห์ มีจ านวน 96 คุณลักษณะ 
ประกอบด้วย 1) ค่าจากสถานีวัดระดับน้ าในอ่างเก็บน้ าและเขื่อนในภาคเหนือและภาคกลาง จ านวน 22 สถานี 2) ปริมาณ
น้ าฝนภาคเหนือและภาคกลาง จ านวน 61 สถาน ีและ 3) ค่าจากสถานีวัดระดับน้ าบริเวณเชื่อมต่อกับทะเล 1 สถานี ประกอบ
กับการคาดการณ์โดยก าหนด ช้ันซ่อนที่จ านวนช้ันของช้ันซ่อนเป็น 2 ช้ัน และแต่ละช้ันมีโหนดจ านวน 500 โหนด  
ได้ประสิทธิภาพในการคาดการณ์สูงสุด โดยได้ค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนจากข้อมูลจริง ร้อยละ 13.13 คิดเป็นความ
คลาดเคลื่อนของระดับน้ า ประมาณ 0.4 – 1.0 เมตร 
 
ค้าส้าคัญ: โครงข่ายประสาทเทียม ช้ันซ่อน การคาดการณ์ปริมาณน้ า 
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Abstract 

 
From the flood situation in Thailand, it has had an impact on the livelihood of the population, 

especially in the agricultural sector, society, and the economy, particularly in Bangkok, which is an 
important economic city in Thailand. When floods occur in Bangkok, it can affect the overall economy of 
the country. Therefore, research and studies have been conducted to find sustainable solutions to the 
flood situation. In this regard, researchers have conducted a study to predict the water level in the Chao 
Phraya River using artificial neural network techniques, which involve synthesis and attribute screening 
using the Wrapper Method and variable reduction using the Backward Elimination method. The objective 
is to select data that has an impact on predicting the water level in the Chao Phraya River and analyze 
the number of nodes and hidden layers to achieve accurate predictions. The predicted outcome is the 
water quantity measured at the Lad Phrao canal level measurement point in the Chao Phraya River. The 
experiment involved building a neural network model using the Python programming language, utilizing 
the scikit-learn library, and filtering features through the SPSS program. The input data collected spans 
from January 1, 2560, to December 31, 2565, totaling 2,191 days, including data from reservoirs and dams 
(131 stations), rainfall data from weather stations (35 stations), sea level data from the Chulalongkorn 
University tide gauge station, and water level data from the Chao Phraya River. The data was divided into 
a training set, consisting of 1,753 days (80% of the total), and a test set, consisting of 438 days (20% of the 
total). The parameters of the neural network were adjusted to achieve optimal performance by varying 
the number of hidden layers from 1 to 6 and the number of nodes per layer from 500 to 2,000. The 
research found that there are 96 important features used for analysis, including 1) water level data from 
reservoirs and dams in the northern and central regions (22 stations), 2) rainfall data from the northern 
and central regions (61 stations), and 3) water level data from the connection point to the sea (1 station). 
The prediction was made by setting the number of hidden layers to 2 and each layer having 500 nodes. 
The model achieved a maximum prediction performance with an average deviation from the actual data 
of 13.13%. 
 
Keywords: Neural Network, Hidden layer, Predict the water level 
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1. บทน้า 
จากสถานการณ์น้ าในแม่น้ าต่าง ๆ ในประเทศที่มีการเปลี่ยนแปลงอยู่ตลอดเวลา ทั้งที่เกิดจากการเปลี่ยนแปลงสภาพ

อากาศตามธรรมชาติ อาทิ การเปลี่ยนแปลงของฤดูกาล การโคจรของดวงจันทร์ท าให้เกิดแรงดึงดูดระหว่างมวลของดวงจันทร์
และโลก ก่อให้ เกิดปรากฏการณ์น้ าขึ้ น -น้ าลง มีผลต่อการเพิ่มหรือลดของระดับน้ า ในทะเลและมหาสมุทร 
ท าให้เกิดภาวะน้ าทะเลหนุน ส่งผลกระทบต่อระดับน้ าในแม่น้ าส าคัญของไทย การเกิดภัยพิบัติตามธรรมชาติ อาทิ 
ปรากฏการณ์เอลนีโญท าให้เกิดปัญหาภัยแล้งเกิดขึ้นตามมาในบริเวณกว้างของประ เทศ การก่อตัวของพายุ 5 ลูก ในปี 
พ.ศ. 2554 ประกอบด้วย พายุโซนร้อนไหหม่า นกเตน ไห่ถาง เนสาด และนาลแก ก่อให้เกิดน้ าท่วมครั้งใหญ่ใน
กรุงเทพมหานคร [1] และในปี พ.ศ. 2565 เกิดพายุโซนร้อนโนรู ส่งผลให้เกิดน้ าท่วมในหลายพื้นที่ของภาคกลาง ได้แก่ 
นครสวรรค์ สิงห์บุรี ชัยนาท และอ่างทอง อีกทั้งยังส่งผลกระทบไปถึงพื้นที่ในกรุงเทพและปริมณฑลหลายจุดท าให้เกิดปัญหา
ในการคมนาคม ซึ่งเห็นได้ว่าปัญหาของการปรับตัวของระดับน้ า มีผลต่อการใช้ชีวิตประจ าวันของประชาชน ในหลายภาคส่วน 
อาทิ ภาคการเกษตร ภาคการคมนาคม ภาคสังคม และภาคเศรษฐกิจ และยังส่งผลต่อการพัฒนาเศรษฐกิจประเทศในระยะ
ยาวอีกด้วย 

ดังนั้น หากมีการบริหารจัดการน้ าที่ เหมาะสม หรือคาดการณ์สถานการณ์น้ า ได้อย่างมีประสิทธิภาพ  
จะสามารถช่วยบรรเทาและแก้ไขปัญหาที่อาจเกิดขึ้นได้อย่างทันท่วงที ผู้วิจัยจึงได้ศึกษาวิธีการวิเคราะห์ข้อมูลจากสถิติ  
ปริมาณน้ าจากข้อมูลของเขื่อน อ่างเก็บน้ า ปริมาณน้ าฝน และปริมาณน้ าทะเลหนุน โดยมีวัตถุประสงค์เพื่อคัดเลือกข้อมูล 
ที่มีผลต่อการคาดการณ์น้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา และเพื่อประยุกต์ใช้และวิเคราะห์จ านวน โหนดและช้ันของช้ันซ่อน  
ในโครงข่ายประสาทเทียมให้เกิดความแม่นย าในการคาดการณ์สูงสุด ในการประมาณการปริมาณน้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา  
เพื่อให้ได้ข้อมูลการพยากรณ์ที่มีความคาดเคลื่อนน้อยที่สุด เนื่องจากแม่น้ าเจ้าพระยาเป็นแม่น้ าสายหลักในกรุงเทพมหานคร 
ซึ่งเป็นเมืองศูนย์กลางทางการค้า และเศรษฐกิจหลักของประเทศไทย หากได้รับผลกระทบจากการเปลี่ยนแปลงสภาพอากาศ
หรือภัยพิบัติทางธรรมชาติ ย่อมส่งผลกระทบที่รุนแรงต่อประเทศไทยตามมาได้ 
 
2. วัตถุประสงค์ของการวิจัย 

2.1 เพื่อคัดเลือกข้อมูลที่มีผลต่อการคาดการณ์น้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา  
2.2 เพื่อประยุกต์ใช้และวิเคราะห์จ านวนโหนดและช้ันชองช้ันซ่อน ในโครงข่ายประสาทเทียมให้เกิดความแม่นย าใน

การคาดการณ์สูงสุด 
 
3. ขอบเขตการวิจัย 

3.1 ข้อมูลที่ใช้วิเคราะห์เป็นข้อมูลรายวัน ตั้งแต่วันที่ 1 ม.ค. 2560 - 31 ธ.ค. 2565 ทั้งหมด 2,191 วัน เป็นข้อมูลใน
ภาคเหนือและภาคกลาง ประกอบด้วยข้อมูลอ่างเก็บน้ าและเขื่อน 131 สถาน ีปริมาณน้ าฝนจากสถานีวัด 35 สถาน ีมาตรวัดน้ า
ทะเลที่ป้อมพระจุลจอมเกลา้ และมาตรวัดน้ าเจ้าพระยา โดยจะแบ่งเป็นกลุ่มเรียนรู้ จ านวน 1,753 วัน คิดเป็นร้อยละ 80 และ
กลุ่มทดสอบ จ านวน 438 วัน คิดเป็นร้อยละ 20 

3.2 ค่าของช้ันซ่อนในโครงข่ายประสาทเทียม ในการทดลองจะใช้จ านวนช้ัน สูงสุด 6 ช้ัน เพิ่มขึ้นครั้ งละ  
1 ช้ัน และจ านวนโหนดในช้ัน สูงสุด 2,000 โหนด เพิ่มขึ้นครั้งละ 500 โหนด 

 
4. การทบทวนวรรณกรรม 

4.1 สถานการณ์และสาเหตุที่ท้าให้เกิดน ้าท่วมในไทย 
 สาเหตุส าคัญที่ท าให้เกิดน้ าท่วม ส่วนใหญ่ขึ้นอยู่กับสภาพท้องที่ และความวิปริตผันแปรของธรรมชาติ  

แต่ในบางท้องที่การกระท าของมนุษย์ ก็มีส่วนส าคัญ ในการท าให้ภาวะการเกิดอุทกภัยนั้น มีความรุนแรงเพิ่มมากขึ้นด้วย [2]  
โดยสาเหตุส าคัญประกอบด้วยปัจจัยต่อไปนี ้

 4.1.1 ฝนตกหนัก เป็นต้นก าเนิดของน้ าท่ีปรากฏบนผิวโลก เมื่อฝนตกลงมาบนผิวดิน จะมีน้ าบางส่วนขังอยู่บนผิว
ดิน และบางส่วนซึมลงไปสะสมอยู่ในดิน เมื่อมีฝนตกมากขึ้น น้ าจะไม่สามารถซึมลงไปในดิน หรือขังอยู่บนผิวดินได้หมด จึงเกิด
น้ าไหลนองไปบนผิวดิน ซึ่งรวมแล้วจะมีปริมาณมากหรือน้อย สัมพันธ์กับปริมาณ และพฤติกรรมของฝนที่ตกเสมอ จากนั้น 
น้ าจะไหลลงสู่ที่ลุ่มต่ า ล าน้ าล าธาร แล้วไหลลงสู่แม่น้ า และทะเล  
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 4.1.2 น้ าทะเลหนุน โดยทั่วไปพื้นที่ราบลุ่มตามบริเวณสองฝั่งแม่น้ าที่อยู่ห่างจากปากอ่าว หรือทะเลไม่ไกลนัก 
ระดับน้ าในแม่น้ าบริเวณนั้น มักจะอยู่ในอิทธิพลน้ าขึ้นน้ าลง อันเนื่องมาจากระดับน้ าทะเลหนุนตลอดเวลา ช่วงเวลาที่
ระดับน้ าทะเลหนุนสูงเกินกว่าปกติ จะท าให้เกิดสภาวะน้ าท่วมและอุทกภัย แก่พื้นที่ท าการเกษตร และในเขตที่อยู่อาศัยอย่าง
รุนแรงเสมอมาในช่วงเวลาที่น้ าทะเลหนุน พื้นที่ชายทะเลที่มีระดับน้ าสูงใกล้ตลิ่ง จะเกิดภาวะน้ าท่วมเสียหาย 

 4.1.3 การเปลี่ยนแปลงเกี่ยวกับสภาวะแวดล้อม พื้นที่หลายแห่งได้รับความเสียหายจากอุทกภัย เนื่องมาจาก
สภาวะแวดล้อมของพื้นที่บริเวณนั้น ๆ มีการเปลี่ยนแปลงจากสภาพเดิม อาทิ การขยายตัวของเขตชุมชน เมื่อมีการพัฒนา
พื้นที่ให้เป็นชุมชน แหล่งอุตสาหกรรม หรือที่อยู่อาศัย ทีม่ีการถมดินปรับพื้นท่ี สร้างถนน สิ่งก่อสร้างต่างๆ ขยายตัวออกไปเป็น
บริเวณกว้าง เป็นเหตุให้แอ่งน้ า หนอง บึง และล าคลองธรรมชาติถูกท าลาย ประกอบกับไม่มีระบบการระบายน้ าออกจากพื้นที่
ให้เหมาะสม และมีประสิทธิภาพขึ้นแทน เมื่อถึงเวลาที่มีฝนตกหนัก จึงท าให้เกิดน้ าท่วมขังนาน และก่อให้เกิดความเสียหาย 

 

4.2 การวิเคราะห์และคาดการณ์ระดับน ้า 
 4.2.1 จากการศึกษาการประยุกต์ใช้แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมร่วมกับข้อมูลจากแบบจ าลองสภาพอากาศ

ระดับภูมิภาคเพื่อคาดการณ์น้ าท่วมในเทศบาลนครเชียงใหม่ [5] ได้ศึกษาการคาดการณ์การเกิดน้ าท่วมใน จ.เชียงใหม่ โดย
ข้อมูลน้ าฝนรายวัน จากแบบจ าลอง WRF-ECHAM5 และข้อมูลระดับน้ ารายวันของสถานี P.1 สะพานนวรัฐ ตั้งแต่ปี 
พ.ศ.2548-2552 มาประยุกต์ใช้กับแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียม โดยในการศึกษาท าการก าหนดกระบวนการเรียนรู้ให้
แบบจ าลองเรียนรู้ 2 แบบ คือกระบวนการเรียนรู้แบบ LM และ กระบวนการเรียนรู้แบบ BR เพื่อท าการเปรียบเทียบหาการ
เรียนรู้ที่ดีที่สุด และท าการก าหนดจ านวนโหนดในช้ันซ่อนเร้นให้กับแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมเป็น 50% (15 โหนด) 
n (30 โหนด) และ n+50 (45 โหนด) ซึ่ งผลลัพธ์ที่ ได้จากการคาดการณ์ในอนาคตคือระดับน้ า ในช่วงปี  
พ.ศ. 2578 – 2607 จากการศึกษาพบว่า 
 

 
 

ภาพที่ 1 การเรียนรู้แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบ BR และ LM [5] 
 

 แบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมมีการเรียนรู้ได้ดีเมื่อมีจ านวนโหนดในช้ันซ่อนเร้นเป็น 15 30 และ 45 โหนด 
ของจ านวนข้อมูลน าเข้าทั้งหมด และมีกระบวนการเรียนรู้แบบ LM ดีกว่าเมื่อเทียบกับกระบวนการเรียนรู้ แบบ BR เมื่อน้ า
ตัวแทนการเรียนรู้ที่จากการทดลองร่วมกับข้อมูลปริมาณน้ าฝนจากแบบจ าลอง WRF-ECHAM5 พบว่าจ านวนโหนดในช้ันซ่อน
เร้นที่ 15 โหนด (50%) มีการเรียนรู้ที่ดีที่สุด เนื่องจากเมื่อเทียบผลการศึกษากับค่า PDIFF มีช่วง ข้อมูลของการเรียนรู้อยู่
ในช่วงที่แคบและใกล้เคียงกับค่า 0 มากกว่าและยังมีการเรียนรู้ต่ ากว่าความเป็นจริงอยู่ที่ (-1.5) – 0.5 เมตร  

 4.2.2 จากการศึกษาการพัฒนาแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมส าหรับการคาดการณ์น้ าท่วม ณ สถานี Y.16 
บางระก า [6] ข้อมูลปริมาณน้ าฝนรายวันกริดจากแบบจ าลอง WRF-ECHAM5 ปี พ.ศ. 2532-2552 เป็นข้อมูลน าเข้าและ
ส าหรับคาดการณ์ระดับน้ ารายวันสถานี Y.16 บางระก า เปรียบเทียบวิธีการคัดเลือกข้อมูลน าเข้าท่ีเหมาะสมระหว่างวิธี Cross 
correlation กับวิธี Stepwise regression หาโครงสร้างสถาปัตยกรรมของแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียมที่เหมาะสม
ส าหรับสถานี Y.16 โดยทดสอบเปรียบเทียบช้ันซ่อนเร้น 1 ช้ันและ 2 ช้ันและโหนดในช้ันซ้อนเร้นและ n โหนดและ และศึกษา
วิธีการเพิ่มตัวแปรน าเข้าที่เหมาะสมจากแบบจ าลอง WRF-ECHAM5 โดยใช้กระบวนการเรียนรู้ของแบบจ าลอง Levenberg 
Marquardt (LM) และประมวลผล จ านวน 30 รอบ หลังจากนั้นจะท าการคัดเลือกแบบจ าลองที่มีการเรียนรู้ที่ดีที่สุด 5 อันดับ
แรก จากค่า r2 และน าผลการพยากรณ์มาจากแบบจ าลองดังกล่าวมาหาค่าความถูกต้องจากค่า PDIFF จากผลการทดสอบ
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สรุปได้ว่า วิธีการคัดเลือกข้อมูลน าเข้าวิธี Cross correlation เลือกข้อมูลน าเข้าดีกว่าวิธี Stepwise regression เนื่องจากการ
คัดเลือกด้วยวิธี Stepwise regression เลือกข้อมูลน าเข้าน้อยเกินไปส่วนช้ันซ่อนเร้นที่เหมาะสมควรมีช้ันซ่อนเร้น1ช้ันและ
โหนดในช้ันซ่อนเร้นควรมี n โหนดโดยที่ n คือจ านวนตัวแปรของจ านวนข้อมูลน าเข้าและสุดท้ายวิธีการเพิ่มตัวแปรที่เหมาะสม
ควรใช้วิธี MWT ซึ่งเป็นวิธีที่ผสมกันระหว่างวิธี MWA (มิติเชิงพื้นที่) และวิธี MAT (มิติเชิงเวลา) เข้าด้วยกันเป็นวิธีการเพิ่มตัว
แปรที่ดีที่สุด 

 

4.3 ความเป็นมาของโครงข่ายประสาทเทียม 
 โครงข่ายประสาทเทียม เป็นการจ าลองการค านวณที่เลียนแบบมาจากระบบการท างานของระบบเซลล์ประสาท

ในสมองของมนุษย์ การศึกษาเกี่ยวกับ โครงข่ายประสาทเทียมเริ่มต้นขึ้นตั้งแต่ Warren McCulloch และ  
Walter Pitts ได้น าเสนอแบบจ าลอง ของระบบประสาทเทียมรุ่นแรกในปี ค.ศ. 1943 โดยระบบใยประสาทเทียมที่น าเสนอนี้
ถูกเรียกว่า เพอร์เซปตรอน (Perceptron) [3] ซึ่งประกอบด้วย อินพุต ค่าน้ าหนัก และค่าจุดเปลี่ยนระดับ โดยหลักการ
พื้นฐานของการท างานของเพอร์เซปตรอน เริ่มจากการ ป้อนอินพุตให้แก่ระบบ อินพุตแต่ละตัวจะถูกน าไปคูณเข้ากับค่า
น้ าหนักจากนั้นเช่ือมต่อข้อมูลทุกชุดด้วยการรวมผลคูณทั้งหมดที่ได้แต่ละคู่เข้าไว้ด้วยกัน ผลรวมของผลคูณระหว่างข้อมูล
น าเข้ากับค่าน้ าหนัก ทั้งหมดที่ได้จะถูกน าไปเปรียบเทียบกับค่าจุดเปลี่ยนระดับที่ก าหนดไว้ หากผลรวมที่ได้มีค่ามากกว่า  
ค่าจุดเปลี่ยนระดับ เอาต์พุตที่ได้จากเพอร์เซปตรอน จะมีค่าเป็นหนึ่ง แต่หากผลรวมที่ได้ มีค่าน้อยกว่าหรือเท่ากับค่าจุดเปลี่ยน
ระดับที่ก าหนดไว้เอาต์พุตจากเพอร์เซปตรอนจะมีค่าเป็นศูนย์ เนื่องจากเพอร์เซปตรอนดังกล่าวนี้มีโครงสร้างเพียงช้ันเดียว 
(Single Layer) ดังนั้น เอาต์พุตที่ได้จึงมีความคลาดเคลื่อนเกิดขึ้นจนเป็นผลให้การน าความรู้เกี่ยวกับใยประสาทเทียมไป
ประยุกต์ใช้งานไม่เป็นที่แพร่หลาย แต่อย่างไรก็ตามโครงสร้างเพอร์เซปตรอนดังกล่าวนี้ถือได้ว่าเป็นพื้นฐานในการพัฒนาไป
เป็นโครงข่ายประสาทเทียมรุ่นต่อมาจนถึงปัจจุบัน  

 

4.4 ส่วนประกอบของโครงข่ายประสาทเทียม  
 วิธีการสร้างแบบจ าลองข้อมูลหรือโมเดลข้อมูล (Data modeling) โดยวิธีโครงข่ายประสาทเทียมอัจฉริยะ เป็น

วิธีการที่มีพื้นฐานมาจากการเลียนแบบการท างานของสมองมนุษย์ซึ่งประกอบด้วยนิวรอน (Neurons) ที่ใช้ในการเช่ือมโยงเพื่อ
แก้ปัญหาต่าง ๆ โดยมีโครงสร้างการท างาน [4] ซึ่งประกอบด้วย 3 ส่วน 

 4.4.1 ช้ันข้อมูลเข้า (Input Layer) ที่ช้ันนี้จะเป็นข้อมูลเข้า จ านวนของโหนดในช้ันนี้ขึ้นอยู่กับจ านวนของข้อมูล
เข้าว่ามีข้อมูลอะไรบ้างท่ีจะน าเข้ามาคิดในแบบจ าลอง เช่น ถ้าข้อมูลของลูกค้าเป็นข้อมูลเข้าที่ประกอบด้วย อายุ เพศ จังหวัด
ที่อาศัย รวมทั้งสิ้น 4 อย่าง ดังนั้นช้ันข้อมูลเข้าก็จะมี 4 โหนด ซึ่งอาจจะเรียกปัจจัยที่น ามาวิเคราะห์เหล่านี้ว่าคุณลักษณะ 

 4.4.2 ช้ันซ่อน เป็นช้ันท่ีอยู่ระหว่างกลาง ซึ่งจะมีผลอย่างมากต่อประสิทธิภาพในการเรียนรู้ของแบบจ าลอง ซึ่งใน
ช้ันซ่อนนั้นจะมีกี่ช้ันก็ได้ และแต่ละชั้นจะมีจ านวนของนิวรอนจ านวนเท่าไหร่ก็ได้เช่นกัน ซึ่งการเพิ่มช้ันและจ านวนนิวรอนจะ
ส่งผลต่อการท างานของโมเดล ในส่วนของช้ันซ่อนมีการท างานเปรียบเสมือนส่วนที่เรียนรู้ข้อมูลเชิงลึก หรือ deep learning 
นั่นเอง โดยสิ่งส าคัญในช้ันซ่อนอีกประการหนึ่งคือทุกๆ โหนด ต้องประกอบด้วยฟังก์ชันแบบไม่เป็นเชิงเส้น 

 4.4.3 ช้ันข้อมูลออก (Output Layer) ช้ันที่จะน าเอาข้อมูลจากการค านวณไปใช้ และจ านวนของโหนดในช้ันนี้
ขึ้นอยู่กับรูปแบบของข้อมูลออกท่ีจะเอาไปใช้ ตัวอย่างเช่น ถ้างานท่ีท าเป็นสมการถดถอย (Regression) ก็ก าหนดให้ช้ันข้อมูล
ออกเป็นแบบ 1 โหนด เพราะต้องการค าตอบเพียงค่าเดียว ถ้าเป็นหลายค่าก็เพิ่มไปตามที่ต้องการ เช่น ในบางงานอาจจะ
ท านายหาต าแหน่งของภาพในแกน x และ y พร้อม ๆ กัน ในกรณีนี้ก็ต้องก าหนดช้ันข้อมูลออกเป็น 2 โหนด เป็นต้น 
 

 
 

ภาพที่ 2 ส่วนประกอบของโครงข่ายประสาทเทียม 
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4.5 การเรียนรู้ของโครงข่ายประสาทเทียม 
 โครงข่ายประสาทเทียมใช้กระบวนการเรียนรู้ข้อมูลโดยการปรับค่าน้ าหนักเป็นค่าที่เหมาะสมที่สุดโครงข่าย

ประสาทเทียมอัจฉริยะมีการเรียนรู้ 2 แบบ คือ 
 4.5.1 การเรียนแบบมีการสอน (Supervised Learning) เป็นการเรียนแบบที่มีการตรวจค าตอบเพื่อให้โครงข่าย

ประสาทเทียมปรับตัว ชุดข้อมูลที่ใช้สอนโครงข่ายประสาทเทียมจะมีค าตอบไว้คอยตรวจดูว่าโครงข่ายประสาทเทียมให้ค าตอบ
ที่ถูกหรือไม่ ถ้าตอบไม่ถูก โครงข่ายประสาทเทียมก็จะปรับตัวเองเพื่อให้ได้ค าตอบที่ดีขึ้น [5] 

 4.5.2 การเรียนแบบไม่มีการสอน (Unsupervised Learning) เป็นการเรียนแบบไม่มีผู้แนะน า ไม่มีการตรวจ
ค าตอบว่าถูกหรือผิด โครงข่ายประสาทเทียมจะจัดเรียงโครงสร้างด้วยตัวเองตามลักษณะของข้อมูลผลลัพธ์ที่ได้ โครงข่าย
ประสาทเทียมจะสามารถจัดหมวดหมู่ของข้อมูลได้ กระบวนการเรียนรู้ของโครงข่ายประสาทเทียมอัจ ฉริยะถูกพัฒนาขึ้น
หลากหลายวิธี เพื่อรองรับจุดประสงค์ในการใช้งานต่าง ๆ วิธีการที่นิยมใช้มากที่สุดคือวิธีการแก้ไขข้อผิดพลาด ( Error 
correction) และวิธีเพื่อนบ้านใกล้สุด (Nearest neighbor) [5] 

 

4.6 การเตรียมข้อมูล (Data Preprocessing) 
 การเตรียมข้อมูลเป็นขั้นตอนที่ส าคัญมากในกระบวนการของการท างานด้านวิทยาการข้อมูล ซึ่งถ้าการเตรียม

ข้อมูลท าได้ไม่ดีก็อาจจะส่งผลให้การท างานในขั้นตอนอื่นไม่มีประสิทธิภาพตามไปด้วย โดยผลกระทบอาจส่งผลให้ผลการ
วิเคราะห์ หรือการตีความจากการน าข้อมูลไปใช้ ผิดไปจากที่ควรจะเป็น ดังนั้นจึงควรมีการท าความเข้าใจและตรวจสอบ
คุณภาพของข้อมูล ท าข้อมูลให้อยู่ในรูปแบบท่ีถูกต้อง หรือปรับเปลี่ยนให้อยู่ในรูปแบบที่เหมาะสม เพื่อให้ข้อมูลอยู่ในลักษณะ
หรือรูปแบบท่ีสามารถน าไปใช้งานต่อในข้ันตอนอ่ืนอย่างมีประสิทธิภาพ โดยการเตรียมข้อมูลโดยทั่วไปแบ่งการท างานออกได้
เป็น 3 ขั้นตอน ได้แก่ 

 4.6.1 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning) 
 การท าความสะอาดข้อมูลเป็นการท างานที่เกี่ยวกับการตรวจสอบและแก้ไขข้อมูล เพื่อให้ข้อมูลอยู่ใน

รูปแบบที่ถูกต้องและสมบูรณ์ โดยขั้นตอนของการท าความสะอาดข้อมูลนับเป็นข้ันตอนแรกท่ีส าคัญของการเตรยีมพร้อมข้อมูล 
ซึ่งถ้าข้อมูลไม่มีความถูกต้อง หรือไม่สมบูรณ์ อาจจะส่งผลให้ค าตอบหรือข้อสรปุท่ีไดไ้มส่ามารถน าไปใช้ประโยชน์ได้ โดยวิธีการ
อาจใช้การแทนที่ด้วยการแก้ไขเป็นค่าที่ถูกต้องหรือแทนด้วยค่าใหม่ หรือท าการลบข้อมูลที่ไม่ถูกต้องเหล่านั้นออกไป เป็นต้น 

 4.6.2 การแก้ไขข้อมูลที่ผิดพลาด (Correcting Data) 
 ค่าผิดพลาดของข้อมูลที่ตรวจพบ ไม่ว่าจะเป็น การจัดเก็บข้อมูลที่ซ้ าซ้อน ข้อมูลที่ได้ไม่ถูกต้อง ข้อมูลล้าสมัย 

มีค่าสูญหายในบางส่วน หรือมีค่าข้อมูลผิดปกติเกิดขึ้น ก่อนที่จะน าไปประมวลผลหรือวิเคราะห์ต่อ ควรมีปรับปรุงหรือแก้ไข
ข้อผิดพลาดเหล่านั้นก่อน ประกอบด้วย 1.ลบข้อมูลออกไปจากชุดข้อมูล (Removal) ซึ่งอาจจะลบทั้งแถวหรือแอตทริบิวต์
เหมาะสมกับชุดข้อมูลที่มีจ านวนข้อมูลมากเพียงพอต่อการน าไปวิเคราะห์ 2.ปรับปรุงข้อมูลให้เป็นค่าที่ถูกต้อง (Correction) 
ซึ่งวิธีการนี้นักวิเคราะห์จะต้องรู้มาก่อนหน้าว่าค่าที่ถูกต้องของข้อมูลคืออะไรถึงจะท าการแก้ไขให้เป็นข้อมูลที่ถูกต้องได้ 3.การ
แทนค่า (Replacement) โดยวิธีของการแทนค่านั้นมีด้วยกันหลายวิธี เช่น แทนค่าด้วยค่าที่มีความถี่สูงสุด (Mode) หรือ
ค่าเฉลี่ย (Mean) ของแอตทริบิวต์นั้น โดยค่าที่มีความถี่สูงสุดจะใช้แทนค่าแอตทริบิวต์ชนิดข้อมูลเชิงคุณภาพ (Categorical 
data) เป็นต้น 

 4.6.3 การเลือกข้อมูล (Data Selection) 
 การเลือกข้อมูล (Data selection หรือ Feature selection) เป็นขั้นตอนของการเลือกข้อมูล  

(ตัวแปรอิสระ) ที่มีความสอดคล้องหรือสัมพันธ์กับตัวแปรตาม โดยทั่วไปจะพบว่าข้อมูลที่ได้มานั้นอาจจะมี คุณสมบัติ 
เป็นจ านวนมาก ซึ่งอาจจะเกี่ยวข้องหรือไม่เกี่ยวข้องกับตัวแปรตามก็ได้ ดังนั้นเพื่อให้การวิเคราะห์ตัวแปรตามเป็นไปอย่าง
ถูกต้องมากที่สุด ควรมีการเลือกเอาเฉพาะแอตทริบิวต์ที่มีความสัมพันธ์หรือเกี่ยวข้องกับตัวแปรตามที่สนใจ โดยมีจุดประสงค์
หลักเพื่อลดโอกาสการเกิด Overfitting (Reduces overfitting) เพิ่มประสิทธิภาพของโมเดล (Improves accuracy) และลด
เวลาในการเรียนรู้ของเครื่อง (Reduces training time)  โดยวิธีการเลือกแอตทริบิวต์ที่สัมพันธ์กับตัวแปรตามที่น่าสนใจและ
เป็นที่นิยมทั้งหมด 3 ประเภท ได้แก่  

 4.6.3.1 วิธีการกรอง (Filter Method) เป็นวิธีการที่ก าหนดเง่ือนไขในการคัดกรองข้อมูลที่สัมพันธ์กับตัว
แปรตาม ซึ่งเป็นวิธีการที่ไม่ขึ้นกับอัลกอริทึมการเรียนรู้ของเครื่อง ซึ่งสามารถน าไปใช้ในขั้นตอนการเตรียมข้อมูลส าหรับ
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อัลกอริทึมอะไรก็ได้ ข้อมูลจะถูกเลือกจากคะแนนต่อตัวแปรตามที่ได้จากการค านวณทางสถิติ ตัวอย่างเช่น วิธีการ Pearson 
Correlation ANOVA Chi-square และ Linear Discriminant Analysis 

 4.6.3.2 วิธีการแรปเปอร์ (Wrapper Method) จะท าการเลือกตัวแปรอิสระเหมือนปัญหา 
การค้นหาข้อมูล (Search problem) ซึ่งจะท าการคัดตัวแปรอิสระออกไปเรื่อย ๆ และน าตัวแปรที่เหลือมาคัดเลือกใหม่วนซ้ า
ไปเรื่อย ๆ จนกว่าเงื่อนไขการหยุดจะเป็นจริง เช่น ได้จ านวนตัวแปรอิสระครบตามที่ผู้ใช้ระบุ เป็นต้น ตัวอย่างของวีธีการเลือก
ข้อมูลแรปเปอร์ ได้แก่ 1.การเลือกตัวแปรโดยวิธีเพิ่มตัวแปร (Forward Selection) วิธีการนี้เริ่มต้นจากการไม่มีตัวแปรอิสระ
ในโมเดลเลย แต่ละรอบของการท างาน จะท าการเพิ่มตัวแปรอิสระทีละตัวเข้าไปในโมเดล และท าให้ประสิทธิภาพของโมเดล
เพิ่มขึ้น และจะหยุดเมื่อการเพิ่มตัวแปรอิสระตัวใหม่เข้าไปในโมเดลแต่ประสิทธิภาพไม่เพิ่มขึ้น 2.การเลือกตัวแปรโดยวิธีลดตัว
แปร (Backward Elimination) วิธีการนี้จะเริ่มจากการมีตัวแปรอิสระทั้งหมดในโมเดล ในแต่ละรอบการท างานตัวแปรอิสระที่
มีความส าคัญต่อตัวแปรตามน้อยท่ีสุดจะถูกเอาออกจากโมเดลและท าให้โมเดลมีประสิทธิภาพสูงขึ้น จะน าตัวแปรออกจนกว่า
ประสิทธิภาพของโมเดลไม่สูงขึ้น  
 
5. วิธีด้าเนินการวิจัย 

การศึ กษา เพื่ อประยุ กต์ ใ ช้ โ คร งข่ า ยประสาท เที ยม  เพื่ อคาดการณ์ปริ ม าณน้ า ในแม่ น้ า เ จ้ าพระยา  
โดยขั้นตอนในการศึกษาแบ่งเป็น 4 ขั้นตอนหลักประกอบด้วย 

 

 
 

ภาพที่ 3 แผนผังการด าเนินการ 
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5.1 การรวบรวมข้อมูล (Data Collect) 
 การศึกษานี้ได้ท าการรวบรวมข้อมูลของปริมาณน้ าในเขื่อนและอ่างเก็บน้ า ปริมาณน้ าฝน ปริมาณน้ าทะเล และ

ปริมาณน้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา ในพ้ืนท่ีที่เกี่ยวข้อง ซึ่งเป็นข้อมูลรายวันตั้งแต่ 1 ม.ค. 2560 ถึง 31 ธ.ค. 2565 ประกอบด้วย 
 5.1.1 ปริมาณน้ าในเขื่อนและอ่างเก็บน้ า 

รวบรวมข้อมูลปริมาณน้ าในเขื่อนและอ่างเก็บน้ า ในภาคเหนือ และภาคกลาง จากสถานีวัดระดับน้ าของ
กรมชลประทาน โดยข้อมูลที่รวบรวมประกอบด้วย ระดับน้ า ร้อยละของน้ า ปริมาณน้ าขาเข้า และปริมาณน้ าขาออก รวม
สถานีวัดระดับน้ า 118 แห่ง จ าแนกตามภูมิภาค ดังนี้ 

5.1.1.1 ภาคเหนือ 1) อ่างเก็บน้ า ประกอบด้วย เชียงใหม่ 11 สถานี ล าพูน 4 สถานี เชียงราย 4 สถาน ี
ล าปาง 29 สถาน ีน่าน 4 สถาน ีพะเยา 4 สถาน ีอุตรดิตถ์ 3 สถานี ก าแพงเพชร 3 สถานี แพร่ 5 สถานี สุโขทัย 5 สถานี ตาก 3 
สถาน ีนครสวรรค์ 3 สถาน ีและพิษณุโลก 2 สถาน ีรวม 80 สถาน ี2) เขื่อน ประกอบด้วย เขื่อนภูมิพล เขื่อนสิริกิติ์ เขื่อนแม่งัด
สมบูรณ์ชล เขื่อนแม่กวงอุดมธารา เขื่อนกิ่วลม เขื่อนกิ่วคอหมา เขื่อนแควน้อยบ ารุงแดน และเขื่อนแม่มอก รวม 8 สถาน ี

5.1.1.2 ภาคกลาง 1) อ่างเก็บน้ า ประกอบด้วย เพชรบูรณ์ 11 สถานี อุทัยธานี 2 สถานี ลพบุรี 7 สถาน ี
สระบุรี 4 สถาน ีสุพรรณบุรี 2 สถานี และชัยนาท 1 สถาน ีรวม 27 สถานี 2) เขื่อน ประกอบด้วย เขื่อนป่าสักชลสิทธิ์ เขื่อนทับ
เสลา และ เขื่อนกระเสียว รวม 3 สถาน ี

 5.1.2 ปริมาณน้ าฝน 
รวบรวมข้อมูลปริมาณน้ าฝนรายวัน ในภาคเหนือ และภาคกลาง จากสถานีวัดปริมาณน้ าฝนของกรม

ชลประทาน จ านวน 74 สถานี จ าแนกตามภูมิภาค ดังนี้ 
5.1.2.1 ภาคเหนือ จ านวน 61 สถานี ประกอบด้วย ล าพูน 6 สถานี แม่ฮ่องสอน 5 สถานี ล าปาง  

6 สถาน ีแพร่ 3 สถาน ีพะเยา 4 สถานี เชียงใหม่ 26 สถาน ีน่าน 7 สถานี และเชียงราย 4 สถาน ี
5.1.2.2 ภาคกลาง จ านวน 13 สถานี  จากสถานีวัดระดับน้ าฝน ประกอบด้วย เขื่อนเจ้าพระยา  

บ้านปางมะค่า บ้านท่าเยี่ยม เขื่อนป่าสัก บ้านศาลเจ้าไก่ต่อ บ้านใหม่คลองเจริญ ค่ายจิรประวัติ บ้านเกยไชย บ้านป่า บ้านสมอ
ทอง บ้านทัพคล้าย และทับเสลา 

 5.1.3 ปริมาณน้ าทะเลหนุน รวบรวมข้อมูลจากมาตรวัดน้ าท่ีป้อมพระจุลจอมเกล้า  
 5.1.4 ปริมาณน้ าในน้ าเจ้าพระยา รวบรวมข้อมูลจากมาตรวัดน้ าที่ท่าเรือกรมเจ้าท่า เขตสัมพันธวงศ์  

จ.กรุงเทพมหานครใช้เป็นผลลัพธ์ในการประเมินความแม่นย าของการคาดการณ์ปริมาณน้ า 
        

5.2 การเตรียมข้อมูล (Data Preprocessing)  
 เป็นกระบวนการจัดท าข้อมูลให้อยู่ ในรูปแบบที่ถูกต้อง หรือปรับเปลี่ยนให้อยู่ ในรูปแบบที่ เหมาะสม  

เพื่อให้ข้อมูลอยู่ในลักษณะหรือรูปแบบท่ีสามารถน าไปใช้งานอย่างมีประสิทธิภาพ แบ่งออกเป็น 3 ขั้นตอน 
 5.2.1 การท าความสะอาดข้อมูล (Data Cleaning)  

 การท าความสะอาดข้อมูล เพื่อให้ข้อมูลอยู่ในรูปแบบที่ถูกต้องและสมบูรณ์ โดยตรวจสอบว่ามีข้อผิดพลาด
อะไรเกิดขึ้นกับข้อมูลบ้าง เช่น มีการจัดเก็บข้อมูลที่ซ้ าซ้อน (Duplicate data) ข้อมูลไม่ถูกต้อง (Incorrectly data) ข้อมูลเก่า
ล้าสมัย (Expired data) เกิดการสูญหายของข้อมูลในบางส่วน (Missing Value) มีค่าข้อมูลที่มีความผิดปกติหรือแตกต่างไป
จากข้อมูลในกลุ่ม (Outliers) เป็นต้น จากนั้นท าการปรับปรุงข้อมูล โดยในการวิจัยนี้จะท าการลบข้อมูลที่มีการสูญหายเป็น
จ านวนมากในวันน้ันออก และแทนค่าเฉลี่ยกับข้อมูลที่มีสูญหายบางส่วน 
 

 
 
ภาพที่ 4 ตัวอย่างข้อมูลที่สญูหายเป็นจ านวนมาก จะถูกลบออกเพื่อลดความคลาดเคลื่อนในการวิเคราะห์ 
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การประชุมวิชาการระดับชาติ ครั้งท่ี 15 มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 5.2.2 การแปลงข้อมูล (Data transformation) 
 การน าข้อมูลที่ได้มาจากหลายแหล่งที่มีการจัดเก็บข้อมูลที่แตกต่างกัน เช่น หน่วยวัด เมตร เซนติเมตร 

รูปแบบของวันท่ี เป็นต้น ให้อยู่ในหน่วยวัด และรูปแบบของวันท่ีเดียวกัน เพื่อให้สามารถน ามาวิเคราะห์และคาดการณ์ต่อไป  
 5.2.3 การเลือกข้อมูล (Data Selection)  

 การคัดเลือกข้อมูลในการวิจัยนี้โดยใช้วิธีการแรปเปอร์ แบบวิธีลดตัวแปร ซึ่งจะน าตัวแปรอิสระทั้งหมดมา
หาความสัมพันธ์กับตัวแปรตาม และตัดตัวแปรอิสระที่มีความส าคัญต่อตัวแปรตามน้อยที่สุดออกไป จนกว่าจะได้ค่า  
ที่มีความคาดเคลื่อนต่ าสุด  
 

5.3 การท้าเหมืองข้อมูล (Data Mining)  
 สร้างโมเดลท านายด้วยโปรแกรมภาษา Python โดยใช้ ไลบรารี scikit-learn จากข้อมูลน าเข้า 

ที่รวบรวมเป็นข้อมูลรายวัน ตั้งแต่วันที่ 1 ม.ค. 2560 - 31 ธ.ค. 2565 ทั้งหมด 2,191 วัน เป็นข้อมูลในภาคเหนือและภาค
กลาง ประกอบด้วยข้อมูลอ่างเก็บน้ าและเขื่อน จ านวน 131 สถานี ปริมาณน้ าฝนจากสถานีวัด จ านวน 35 สถานี มาตรวัดน้ า
ทะเลที่ป้อมพระจุลจอมเกลา้ และมาตรวัดน้ าเจ้าพระยา โดยจะแบ่งเป็นกลุ่มเรียนรู้ จ านวน 1,753 วัน คิดเป็นร้อยละ 80 และ 
กลุ่มทดสอบ จ านวน 438 วัน คิดเป็นร้อยละ 20 ซึ่งวิเคราะห์โดยใช้โครงข่ายประสาทเทียม ที่มีการตั้งค่าพารามิเตอร์ 
ในแบบจ าลองโครงข่ายประสาทเทียม โดยการปรับค่าจ านวนช้ันของช้ันซ่อน เป็น 1-6 ช้ัน และ จ านวนโหนดในแต่ละช้ัน  
เป็น 500-2,000 โหนด  

 

5.4 การแปรผลและการประเมินผล  
 พิจารณาคุณสมบัติที่เหมาะสมในการท านาย แปรผลการท านาย พิจารณาค่าร้อยละความคลาดเคลื่อนจาก

ผลลัพธ์ ในแต่ละวัน และเปรียบเทียบประสิทธิภาพ จากการปรับค่า จ านวนช้ันและจ านวนโหนดในแต่ละช้ันของช้ันซ่อนใน
โครงข่ายประสาทเทียม ท่ีส่งผลต่อการคาดเคลื่อนของผลลัพธ์ในการคาดการณ์ปริมาณน้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา  
 
6. ผลการวิจัย 

จากการศึกษาการประยุกต์ใช้โครงข่ายประสาทเทียม ในการคาดการณ์ปริมาณน้ า ในแม่น้ าเจ้าพระยา  
จากการด าเนินการตามขั้นตอนในการศึกษา ตามวัตถุประสงค์ เพื่อคัดเลือกข้อมูลที่มีผลต่อการคาดการณ์น้ า  
ในแม่น้ าเจ้าพระยา โดยคัดเลือกจากข้อมูลน้ าจากเขื่อน อ่างเก็บน้ า น้ าฝน และปริมาณน้ าทะเลหนุนในพื้นที่ที่เกี่ยวข้อง และ 
เพื่อประยุกต์ใช้และวิเคราะห์จ านวนโหนดและช้ันของช้ันซ่อนในโครงข่ายประสาทเทียมให้เกิดความแม่นย าในการคาดการณ์
สูงสุด ส่งผลให้ได้ผลการทดลองดังนี้ 

 

6.1 ข้อมูลที่มีผลต่อการคาดการณ์น ้าในแม่น ้าเจ้าพระยา 
 จากการเลือกข้อมูลคุณลักษณะ ด้วยวิธีการแรปเปอร์ แบบวิธีลดตัวแปร ในการคัดเลือกตัวแปรที่มีผลต่อการ

คาดการณ์ปริมาณน้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา จากตัวแปรปริมาณน้ าในเขื่อนและอ่างเก็บน้ า  ในภาคเหนือ และภาคกลาง  
จากสถานีวัดระดับน้ าสถานีวัดระดับน้ า 118 แห่ง ปริมาณน้ าฝนรายวัน ในภาคเหนือ และภาคกลาง จากสถานีวัดปริมาณ
น้ าฝนของ จ านวน 74 สถานี ระดับน้ าจากสถานีวัดระดับน้ าที่ป้อมพระจุลจอมเกล้า โดยข้อมูลปริมาณน้ าในอ่างและเขื่อนมี
หน่วยเป็นลูกบาศกเ์มตร ปริมาณน้ าฝนมีหน่วยเป็นมิลลิเมตร ได้ผลการวิจัยดังนี้ 
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 การประชุมวิชาการระดับชาติ ครั้งท่ี 15 มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
 

ภาพที ่5 ผลจากการเลือกข้อมูล โดยใช้การเลือกแบบวิธลีดตัวแปร 
 

จากการด าเนินการเลือกข้อมูลคัดกรองคุณลักษณะ ด้วยวิธีการแรปเปอร์ แบบวิธีลดตัวแปร พบว่าข้อมูล 
ที่มีความสอดคล้องกับการคาดการณ์ปริมาณน้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา ประกอบด้วย 

 

ตารางที่ 1 ข้อมูลที่มีความสอดคลอ้งกับการคาดการณ์ปรมิาณน้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา 
 

ข้อมูล Attribute ที่มีความสอดคล้องกับการคาดการณ์ปริมาณน ้าในแม่น ้าเจ้าพระยา 

อ่างเก็บแม่ไพร เขื่อนกิ่วลม  อ่างเก็บน้ าแม่ล้อหัก เขื่อนสิริกิติ์ 

อ่างเก็บคลองไพร เขื่อนกิ่วคอหมา  อ่างเก็บน้ าแม่อาบ เขื่อนแม่งัดสมบูรณ์ชล 

อ่างเก็บน้ าห้วยแม่เฉย เขื่อนแควน้อยบ ารุงแดน  เขื่อนภูมิพล  เขื่อนแม่กวงอุดมธารา  

อ่างเก็บน้ าคลองข้างใน เขื่อนแม่มอก  อ่างเก็บน้ าแม่สาน อ่างเก็บห้วยท่าพล 

อ่างเก็บน้ าห้วยทรวง ป้อมพระจุลจอมเกล้า อ่างเก็บน้ าแม่ธิ อ่างเก็บน้ าคลองตรอน 
อ่างเก็บน้ าแม่สาย อ่างเก็บน้ าแม่ทะ ปริมาณน้ าฝนจากสถานีวัดใน

ภาค เหนื อ  ทั้ ง ห ม ด  61 
สถาน ี

ปริมาณน้ าฝนจากสถานีวัดใน
ภาคกลาง ท้ังหมด 13 สถาน ี

 

6.2 ข้อมูลร้อยละความผิดพลาดจากการปรับค่า โหนดและชั นในชั นซ่อน 
 

ตารางที ่2 ผลจากการปรับค่าในช้ันซ่อน พบผลความผิดพลาดในการท านายโดยเฉลี่ยดังนี้ 
 

จ้านวนโหนด/ชั น 1 2 3 4 5 6 
500 21.63 13.13 17.32 17.16 19.20 15.30 

1,000 20.53 18.43 21.04 14.19 18.05 14.87 
1,500 22.92 21.37 19.40 17.03 18.57 16.76 
2,000 20.29 18.29 19.66 20.95 21.20 20.00 
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การประชุมวิชาการระดับชาติ ครั้งท่ี 15 มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

กราฟที่ 1 การเปรียบเทียบร้อยละความผดิพลาด จากค่าในช้ันซ่อนที่แตกต่างกัน 
 

 
 

7. สรุปผลการวิจัย 
 

7.1 งานวิจัยครั้งนี้พบว่า การคาดการณ์ระดับน้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา สามารถคาดการณ์ผลโดยใช้ข้อมูลทั้งหมด 96 
คุณลักษณะ ได้แก่ อ่างเก็บแม่ไพร อ่างเก็บน้ าแม่ล้อหัก อ่างเก็บคลองไพร อ่างเก็บน้ าแม่อาบ อ่างเก็บน้ าห้วยแม่เฉย เขื่อนภูมิพล 
อ่างเก็บน้ าคลองข้างใน เขื่อนสิริกิติ์ อ่างเก็บน้ าห้วยทรวง เขื่อนแม่งัดสมบูรณ์ชล อ่างเก็บน้ าแม่สาย เขื่อนแม่กวงอุดมธารา อ่าง
เก็บน้ าแม่สาน เขื่ อนกิ่ วลม  อ่ าง เก็บน้ าแม่ ธิ  เขื่ อนกิ่ วคอหมา อ่ าง เก็บห้วยท่าพล เขื่ อนแควน้อยบ ารุ งแดน  
อ่างเก็บน้ าคลองตรอน เขื่อนแม่มอก อ่างเก็บน้ าแม่ทะ ป้อมพระจุลจอมเกล้า ปริมาณน้ าฝนจากสถานีวัดในภาคเหนือ ทั้งหมด  
61 สถาน ีและ ปริมาณน้ าฝนจากสถานีวัดในภาคกลาง ทั้งหมด 13 สถานี  

 

7.2 การสร้างโมเดลด้วยเทคนิคโครงข่ายประสาทเทียม พบว่าการปรับ ค่าพารามิเตอร์ของโครงข่ายประสาทเทียม ที่
ให้ค่าประสิทธิภาพดีที่สุดในการคาดการณ์ระดับน้ าในแม่น้ าเจ้าพระยา ได้แก่ การก าหนดช้ันซ่อนที่จ านวนช้ันของช้ันซ่อน เป็น 
2 ช้ัน และแต่ละชั้นมีโหนดจ านวน 500 โหนด ได้ประสิทธิภาพในการคาดการณ์สูงสุด โดยได้ค่าเฉลี่ยความคลาดเคลื่อนจาก
ข้อมูลจริง ร้อยละ 13.13 คิดเป็นความคลาดเคลื่อนของระดับน้ า ประมาณ 0.4 – 1.0 เมตร ซึ่งสอดคล้องกับการศึกษาการ
ประยุ กต์ ใ ช้แบบจ าลองโครงข่ ายประสาทเทียมร่ วมกับข้อมู ล จากแบบจ าลองสภาพอากาศระดับภูมิ ภาค 
เพื่อคาดการณ์น้ าท่วมในเทศบาลนครเชียงใหม่ ท่ีมีการเรียนรู้ต่ ากว่าความเป็นจริงอยู่ท่ี (-1.5) – 0.5 เมตร 
 
8. ข้อเสนอแนะ 
 

8.1 จากผลการวิจัยพบว่าข้อมูลที่สามารถใช้ได้มีเพียงข้อมูลตั้งแต่ ปี พ.ศ.2560-2565 ประกอบกับข้อมูลในบางส่วนไม่
ถูกจัดเก็บเป็นเวลายาวนาน ท าให้ข้อมูลที่ใช้ไม่เพียงพอต่อการวิเคราะห์และพัฒนารูปแบบในการคาดการณ์ระดับน้ าในแม่น้ า
เจ้าพระยา จึงควรมีการเก็บรวบรวมข้อมูลอย่างต่อเนื่อง เพื่อให้สามารถได้ผลการคาดการณ์ที่แม่นย ามากยิ่งขึ้น 

 

8.2 ในการคัดเลือกคุณลักษณะนั้น อาจมีการปรับเปลี่ยนตามสถานการณ์ขึ้นอยู่กับปัจจัยหลายด้าน  
อาทิ ปริมาณข้อมูล ความถูกต้อง และความครบถ้วน ในแต่ละคุณลักษณะ ดังนั้นในการวิจัยเพื่อประยุกต์กับสถานการณ์หรือ
ห้วงเวลาที่ต่างกัน อาจต้องมีการวิเคราะห์และเลือกคุณลักษณะซึ่งอาจไม่เหมือนกับการวิจัยนี้ 

 

8.3 การก าหนดค่าในช้ันซ่อนถึงแม่ว่าผลลัพธ์ที่ดีท่ีสุดในการวิจัยนี้คือ การก าหนดค่าในช้ันซ่อนที่จ านวนช้ันของช้ันซ่อน 
เป็น 2 ช้ัน และแต่ละชั้นมีโหนดจ านวน 500 โหนด แต่หากพิจารณาถึงความสัมพันธ์จากการเปลี่ยนแปลงของจ านวนนั้น ยังไม่
สามารถระบุได้ว่าหากจ านวนช้ัน เพิ่มหรือลด จ านวนโหนด เพิ่มหรือลด จะส่งผลต่อประสิทธิภาพอย่างไร ดังนั้น จึงควร
พิจารณาค่าที่เหมาะสมในแต่ละการวิจัยใหม่ และหาค่าที่เหมาะสมกันแต่ละการวิจัย  
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กราฟแสดงการเปรียบเทียบร้อยละความผิดพลาด จากค่า Hidden Layer 
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 การประชุมวิชาการระดับชาติ ครั้งท่ี 15 มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 
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