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บทคัดยอ  
  

 การวิจัยคร้ังน้ีมีวัตถุประสงคเพ่ือเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจําลองในการทํานายหาโอกาสท่ีจะติดเช้ือโควิด19 
โดยใชเทคนิคเหมืองขอมูล 3 วิธี คือ วิธีตนไมตัดสินใจ วิธีแบบเบยและวิธีการเพ่ือนบานใกลที่สุด นํามาเปรียบเทียบประสิทธิภาพ
ของโมเดลการจําแนกหาตัวแบบท่ีเหมาะสมเพ่ือใชทํานายหาโอกาสที่จะติดเช้ือโควิด-19 โดยใชขอมูล COVID-19 จํานวน 5,434 
แถว 21 คอลัมน จากเว็บไซต kaggle วิเคราะหขอมูลบนพื้นฐานของวิธี CRISP-DM โดยใชโปรแกรม RapidMiner ในการสราง
แบบจําลอง ในการวิเคราะหขอมูลจะหาคาความถูกตอง ความแมนยํา และความระลึก 

ผลการศึกษาพบวาวิธีตนไมตัดสินใจ มีประสิทธิภาพสูงสุด ใหคาความถูกตอง เทากับ 97.85% ความระลึก 99.38% 
รองลงมาคือวิธีการเพ่ือนบานใกลที่สุดท่ีใหคาความถูกตองเทากับ 97.36% และวิธีแบบเบย  ใหคาความถูกตองเทากับ 96.75% 

จากผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพครั้งนี้ สามารถนําวิธีตนไมตัดสินใจ  ใชเปนตัวแบบในการทํานายความเสี่ยงในการติดเช้ือ     

โควิด-19 

 

คําสําคัญ: เหมืองขอมูล วิธีตนไมตัดสินใจ วิธีแบบเบย โควิด-19 วิธีการเพ่ือนบานใกลที่สุด  
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Abstract  
 

The purpose of this study was to compare the effectiveness of models in predicting the likelihood of 

contracting COVID-19. Three data mining techniques were used, namely, decision tree method Naive Bayes 

method and K-Nearest Neighbor method The efficacy of appropriate identification classification models for 

predicting the likelihood of contracting COVID-19 was compared using 5,434 rows of 21 columns of COVID-19 

data from the kaggle website. Data were analyzed on the basis of CRISP-DM method. Use RapidMiner. using 

Rapidminer. in modeling in the analysis of data, accuracy, precision, recall. 

The results showed that the decision tree method was the most effective. The accuracy  was 

97.85%, followed by the K-Nearest Neighbor method, which gave an accuracy of 97.36%, and Naive Bayes 

method gave an accuracy of 97.36%. 96.75% from the results of this performance comparison. can adopt the 

decision tree method can be used as a model for predicting the risk of contracting COVID-19. 

 

Keywords: Data mining, Decision tree method, Naive Bayes method, COVID-19,   K-Nearest Neighbor method 

 

1.บทนํา 
 ไวรัสโคโรนา (Coronavirus) [1] หรือ COVID-19 เปนไวรัสที่ถูกพบครั้งแรกในป 1960 แตยังไมทราบแหลงที่มาอยาง

ชัดเจนวามาจากท่ีใด แตเปนไวรัสท่ีสามารถติดเช้ือไดทั้งในมนุษยและสัตว ซึ่งสามารถกลายพันธุไดโดยการแพรเช้ือจากคนสูคนและ
สัตวสูสัตวในลักษณะเดียวกับไขหวัดใหญโดยผานการติดเช้ือจากการไอหรือจาม โดยหายใจเอาฝอยละอองจากผูปวยเขาไป หรือ
จากการเอามือไปจับพื้นผิวท่ีมีฝอยละอองเหลานั้นแลวมาจับตามใบหนา ปจจุบันทางการแพทยยังไมสามารถผลิตวัคซีนหรือยาตาน
ไวรัสไดรอยละ 100 เน่ืองจากไวรัสมีการกลายพันธุ ทําไดแครักษาผูที่ติดเช้ือและเฝาระวังผูที่มีความเสี่ยงในการติดเช้ือ ประเทศ
อื่นๆไดเห็นถึงความรุนแรงของการกลายพันธุ ทําใหไวรัสแพรระบาดอยางรวดเร็ว ในคร้ังนี้จึงไดออกมาตรการในการควบคุมดูแล
และปดประเทศปองกันการแพรระบาดของไวรัสโคโรนา  

 ปจจุบันประเทศไทยมีผูติดเช้ือและผูที่เสียชีวิตคอนขางสูง ในป 2022 และมีแนวโนมท่ีจะมีผูติดเช้ือเพ่ิมขึ้นเนื่องจากการ
กลายพันธุของไวรัสกอใหเกดิสายพันธุใหม ซึ่งสายพันธุที่กําลังระบาดในปจจุบันคือ โอไมครอน(Omicron) โดยมีการกลายพันธุของ
ยีนมากถึง 50 กวาตําแหนง โดย 32 ตําแหนงเกิดขึ้นบนโปรตีนหนามแหลม หรือที่เรียกวา Spike Protein ซึ่งเปนโปรตีนท่ีไวรัสใช
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ในการเขาสูเซลลของรางกายมนุษย ซึ่งพบมากกวาทุกสายพันธุ และมากกวาสายพันธุเดลตา ถึง 2 เท า และพบการกลายพันธุที่
สวนตัวรับ ซึ่งไวรัสใชจับยึดกับเซลลของคนถึง 10 ตําแหนง [2]   

 การนําเทคโนโลยีเหมืองขอมูล (Data Mining) [3] มาชวยในการทํานายเพ่ือการวางแผนใหตรงกับความตองการใชงาน 
เปนการนําความรูจากขอมูลที่มีอยูมาใชในการทํานายขอมูลใหมที่จะเกิดขึ้นในอนาคต ซึ่งการทําเหมืองขอมูลคือการกระทํากับ
ขอมูลจํานวนมากเพ่ือคนหารูปแบบและความสัมพันธที่ซอนอยูในชุดขอมูลนั้น ในปจจุบันการทําเหมืองขอมูลไดถูกนํามา
ประยุกตใชงานหลายประเภท ทั้งในดานธุรกิจที่ชวยในการตัดสินใจของผูบริหาร ในดานวิทยาศาสตรและแพทย รวมท้ังในดาน
เศรษฐกิจและสังคม  

 ในการวิจัยครั้งนี้ ไดนําขอมูลของโควิด-19 มาวิเคราะหเพ่ือพัฒนาหาโมเดลท่ีสามารถทํานายหาคาความแมนยําที่จะหาผู
ทีเ่สี่ยงติดเชื้อโควิด-19 

 

2. วัตถุประสงคการวิจัย  
1) เพื่อศึกษาตัวแบบในการทํานายความเสี่ยงในการติดเช้ือโควิด-19 

 2) เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพการจําแนกขอมูลดวยเทคนิคตนไมตัดสินใจ เทคนิคแบบเบยและวิธีการเพ่ือนบานใกล
ที่สุด 

 

3. ทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวของ 
ทฤษฎีที่เกี่ยวของ 
เหมืองขอมูล 

เหมืองขอมูล [4] คือการคนหาหรือการสกัดความรูจากฐานขอมูลขนาดใหญ กระบวนการท่ีกระทํากับขอมูลจํานวนมาก 
เพื่อคนหารูปแบบแนวทางและความสัมพันธที่ซอนอยูในชุดขอมูลนั้น โดยอาศัยหลักการทางคณิตศาสตร สถิติ เพื่อนําความรูที่ได
นั้นมาใชในการแกปญหา วางแผน หรือการดําเนินกลยุทธขององคกรใหประสบความสําเร็จสูงสุด ซึ่งการวิเคราะหขอมูลดวยเทคนิค
เหมืองขอมูลสามารถแบงไดเปน 2 ประเภทหลักๆ คือ  

1.เทคนิคการเรียนรูแบบไมมีผูสอน (Unsupervised Learning) [5] จะเนนท่ีการพจิารณาขอมูลเปนหลัก เชน พิจารณา
วาขอมูลมีความสัมพันธกันในลักษณะใดบาง เทคนิคในประเภทนี้จะแบงยอยไดอีกคือ เทคนิคการคนหากฎความสัมพันธ 
(Association Rule) และการแบงกลุมขอมูล (Clustering)  

2.เทคนิคการเรียนรูแบบมีผูสอน (Supervised Learning) [6] เนนการเรียนรูจากขอมูลที่มีอยูในอดีตเพื่อนํามาสราง
โมเดลสําหรับทํานายหรือคาดการณสิง่ที่จะเกิดขึ้นในอนาคต สามารถแบงยอยไดอีกคือ การจําแนกประเภทขอมูล (Classification) 

และการประมาณคาขอมูล (Regression) ซึ่งท้ังสองเทคนิคจะมีความแตกตางกันท่ีคําตอบที่ตองการทํานายซ่ึงการจําแนกประเภท
ขอมูล จะทํานายขอมูลท่ีมีคานอย เชน เพศชาย เพศหญิง หรือคาที่ไมใชตัวเลขน้ันเอง สวนการประมาณคาขอมูล จะใชกับขอมูล
คําตอบท่ีเปนตัวเลขเทาน้ัน  

ในการวิจัยคร้ังน้ี ไดใชเทคนิคการเรียนรูแบบมีผูสอน (Supervised Learning) แบบการจําแนกประเภทขอมูล โดยใช
อัลกอริทึมเพื่อใชทํานายแนวโนมใหแกขอมูลท่ีใชทํานาย 
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วิธีตนไมตัดสินใจ [7] 

เปนการนําขอมูลมาสรางแบบจําลองการพยากรณในรูปแบบโครงสรางตนไม สามารถสรางแบบจําลองการจัด
หมวดหมูไดจากกลุมตัวอยางขอมูลที่กําหนดไวลวงหนา และพยากรณกลุมของรายการท่ียังไมเคยนํามาจัดหมวดหมูไดดวยรูปแบบ
ของ ตนไม (Tree) คลังขอมูลและความรูระบบสุขภาพ  

 

วิธีแบบเบย [8] 

เปนการทําเหมืองขอมูลท่ีถูกสรางขึ้นโดยหลักความนาจะเปน ซึ่งจะใชการวิเคราะหหาความนาจะเปนของสิ่งที่ยังไม
เคยเกิดขึ้นดวยการคาดเดาจากสิ่งท่ีเคยเกิดขึ้นมากอน โดยใชทฤษฎีของ Thomas Bayes ในการแกปญหา  

 

วิธีการเพ่ือนบานใกลที่สุด [9] 

เปนวิธีการจําแนกประเภทขอมูลวิธีหนึ่ง โดยจัดวาเปนการจําแนกแบบมีผูฝกสอน (Supervised Machine Learning 

Algorithm) หรือ ทราบคําตอบอยูแลว จากนั้นจะใชโมเดลในการจําแนกประเภท ขอมูลจากขอมูลที่รูคําตอบ LSONGKIAT  

 

4. งานวิจัยท่ีเกี่ยวของ 
สุรวัชร และสายชล สิ [10] ไดทําการเปรียบเทียบประสิทธิภาพวิธีการจําแนกกลุมการเปนโรคไตเร้ือรัง ซึ่งเปนงานวิจัย

เก่ียวการเปนโรคไตเร้ือรัง งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงคเพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพของวิธีการจําแนกกลุม โดยเลือกใชวิธีความ
ใกลเคียงกันมากท่ีสุด วิธีตนไมตัดสินใจ วิธีโครงขายประสาทเทียม วิธีซัพพอรตเวกเตอรแมชชีน วิธีฐานกฏ และวิธีแบบเบย ผลที่ได
คือวิธีการจําแนกกลุมที่มีประสิทธิภาพการจําแนกดีที่สุดคือ วิธีตนไมตัดสินใจ ซึ่งใหคาความถูกตอง คือ 100% และคาความ
คลาดเคลื่อนกําลังสองเฉลี่ยคือ 0.0059   

 รักถ่ิน [11] ไดทําการพยากรณความเสี่ยงการเกิดโรคเบาหวานโดยเทคนิคการทําเหมืองขอมูล: กรณีโรงพยาบาล
มหาสารคาม โดยงานวิจัยนี้ มีวัตถุประสงคเพื่อ (1) เพื่อศึกษาการพยากรณความเสี่ยงการเกิดโรคเบาหวาน โดยนําคาปจจัยเสี่ยง
ของผูปวยโรคเบาหวาน มาใชในการพยากรณ (2) เพื่อหาคาประสิทธิภาพของตัวแบบการพยากรณ มีวิธีดําเนินการวิจัยตาม
กระบวนการของ ของคริสป-ดีเอ็ม ประกอบดวย 6 ข้ันตอน คือข้ันตอนความเขาใจในธุรกิจ ขั้นตอนความเขาใจขอมูล ขั้นตอนการ
เตรียมขอมูล ขั้นตอนการจัดทําแบบจําลองเหมืองขอมูล ขั้นตอนการประเมินผล และขั้นตอนการนําแบบจําลองไปใชงาน 
ผลการวิจัยพบวา (1) ไดตัวแบบการพยากรณความเสี่ยงการเกิดโรคเบาหวาน ดวยอักอริทีมตนไมตัดสินใจแบบ ID3 (2) ผลการ
ประเมินประสิทธิภาพตัวแบบ จากการแบงขอมูลทดสอบออกเปน 5 ชุด ที่คาความถูกตอง ได 69.45%  

 เอพร และคณะ [12] การศึกษาสภาวะเสี่ยงโรคของผูสูงอายุดวยเทคนิคเหมืองขอมูล เปนงานวิจัยเก่ียวกับปญหาใน
ศึกษาออกกลางคันในเวลาเรียน โดยงานวิจัยนี้มีวัตถุประสงคเพื่อศึกษาความสัมพันธของปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรค และรูปแบบ
สภาวะเสี่ยงโรคของผูสูงอายุดวยเทคนิคเหมืองขอมูล โดยใชขอมูลการคัดกรองสุขภาพของผูสูงอายุ อําเภอเมืองสุราษฎรธ านี 
จังหวัดสุราษฎรธานี ป พ.ศ.2561 จํานวน 3,875 เรคอรด โดยแบงการศึกษาออกเปน 2 ประเด็น คือ ศึกษาความสัมพันธของ
ปจจัยที่สงผลตอการเกิดโรค ดวยเทคนิค Association Rule และศึกษารูปแบบสภาวะเสี่ยงโรคของผูสูงอายุ ดวยการแบงกลุม 3 
กลุม คือ กลุมปกติ กลุมเสี่ยง และกลุมปวย ดวยเทคนิค Classification ในการคัดกรองสุขภาพเบ้ืองตนของ ผลการวิจัยพบวา 
การศึกษาความสัมพันธของการเปนโรคตาง ๆ โดยใชเทคนิคอัลกอริทึมในกลุม Decision Tree 3 โมเดลไดแก โมเดล C4.5 โมเดล 
Partial Rule และโมเดล Induction ผลการวิจัยพบวา เทคนิค Decision Tree J48 ใหคาความถูกตองมากที่สุด โดยมีคาความ
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แมนยํา (Correctly) รอยละ 99.796 คาความถูกตอง (Precision) รอยละ 0.998 คาระลึก (Recall) รอยละ 0.998 และคาความ
เหวี่ยง (F-measure) รอยละ 0.998 

 เพชรรัตน และคณะ [13] ไดทําตัวแบบประเมินภาวะความเสี่ยงการเปนโรคซึมเศราของนักศึกษาดวยเทคนิคเหมือง
ขอมูล การวิจัยครั้งนี้มีวัตถุประสงคเพื่อ 1) ศึกษาและพัฒนาตัวแบบประเมินภาวะความเสี่ยงการเปนโรคซึมเศราของนักศึกษาดวย
เทคนิคการเหมืองขอมูล กลุมตัวอยางท่ีใชในการวิจัย ไดแก นักศึกษาระดับปริญญาตรี มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม จํานวน 600 
คน โดยสุมตัวอยางจากทุกคณะ เครื่องมือที่ใชในการวิจัย ไดแก 1) แบบสอบถามขอมูลทั่วไป และ 2) แบบประเมินแบบทดสอบ
ภาวะซึมเศรา PHQ-9 เทคนิคการวิเคราะหขอมูลที่ใชในการวิจัย คือ เทคนิคเหมืองขอมูล จํานวน 5 อัลกอริทึม ไดแก Random, 

Tree, LMT, PART J48, and JRIP และทําการเปรียบเทียบประสิทธิภาพดวยการทดสอบ Cross-validation ผลการวิจัยพบวา 
Random Tree มีประสิทธิภาพสูงสุดโดยมีคาความถูกตอง 96.00% รองลงมาคือ อัลกอริทึม LMT มีคา 95.90% อัลกอริทึม 
PART มีคา 95.10% อัลกอริทึม J48 มีคา 94.80% และอัลกอริทึม JRIP มีคา 94.00%  
 วนิดา และคณะ [14] ไดทําการพัฒนาแบบจําลองปจจัยที่มีผลตอการเปนโรคเบาหวานดวยเทคนิคตนไมตัดสินใจ มี
วัตถุประสงคเพื่อพัฒนาแบบจําลองของปจจัยที่มีผลตอการเปนโรคเบาหวานดวยเทคนิคเหมืองขอมูลแบบตนไมตัดสินใจเพ่ือชวยใน
การวิเคราะหหาแบบจําลองของปจจัยที่มีผลตอการเปนโรคเบาหวาน ปจจัยเสี่ยงท่ีมีผลตอการเกิดโรคเบาหวานถือเปนสารสนเทศท่ี
มีความสําคัญที่จะชวยใหหนวยงานทางดานการแพทยนําไปใชสําหรับวางแผนกลยุทธในการปองกันโรคท่ีตรงกับกลุมเปาหมาย ใน
การดําเนินงานวิจัยใชขอมูลผูเขารับบริการท่ีโรงพยาบาลดานขุนทด จังหวัดนครราชสีมา ระหวางป 2550 – 2555 จํานวนทั้งสิ้น 
4,402 ราย แบงขอมูลสําหรับฝกและทดสอบแบบจําลองออกเปนรอยละ 90:10 ตามลําดับ พัฒนาแบบจําลองดวยอัลกอริทึม J48 
ซึ่งเปนเทคนิคแบบตนไมตัดสินใจ ประเมินประสิทธิภาพของแบบจําลองดวยคาความแมนตรง ผลการวิจัยพบวาแบบจํา ลองท่ี
พัฒนาใหประสิทธิภาพที่มีคาความแมนตรง 76.14% และสามารถสรางกฎการจําแนกจากตนไมตัดสินใจท้ังสิ้น 97 กฎ ซึ่งพบวา
ปจจัยเสี่ยงท่ีอาจกอใหเกิดโรคเบาหวาน ไดแก อายุ เพศ สถานะภาพ ที่อยู อาชีพ ประวัติความดันโลหิตเกินมาตรฐาน ประวัติคา
ดัชนีมวลกายเกินมาตรฐาน พฤติกรรมการสูบบุหรี่ พฤติกรรมการดื่มสุรา และประวัติครอบครัวเปนเบาหวาน 

 

5. วิธีดําเนินการวิจัย  
CRISP-DM เปนกระบวนการในการวิเคราะหที่ใชกันอยางแพรหลายซึ่งประกอบดวย 6 ข้ันตอน ไดแก 
1. Business Understanding เปนขั้นตอนการทําความเขาใจโจทยโดยการวิเคราะหขอมูล โดยขอมูลที่นํามาวิเคราะห

มาทําการทํานายความเสี่ยง เพื่อเปนตัวชวยในการคาดการณความเสี่ยงในการติดเช้ือโควิด-19 

 2. Data Understanding เปนขั้นตอนการดูวามีขอมูลอะไรบางที่สามารถนํามาใชในการวิเคราะหของโปรเจคน้ีไดบาง
จากการศึกษาและวิเคราะหปญหาที่เกี่ยวของกับงานวิจัย และการวิเคราะหขอมูล โดยวิเคราะหจากขอมูลที่เลือกมา เปนไฟล 
Excel จํานวนขอมูลท้ังหมดมี 5,434 แถว 21 คอลัมน ดังนี ้
 

ตารางที่ 1 ขอมูลท่ีใชวิเคราะห 
 

คุณลักษณะ ขอมูล ความหมายขอมูล 

1) Breathing Problem 

ปญหาการหายใจ 
- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

2) Fever 

ไข 
- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

879



       7 – 8  กรกฎาคม  2565 

วิจัยสร้าง Innovation and Technology เพื่อรองรับสังคมไทยสูย่คุ Digital World 

 
การประชุมวิชาการระดับชาติ ครัง้ที่ 14 มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

คุณลักษณะ ขอมูล ความหมายขอมูล 

3) Dry Cough 

อาการไอแหง 
- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

4) Sore Throat 

เจ็บคอ 

- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

5) Running Nose 

วิ่งจมูก 

- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

6) Asthma 

หอบหืด 

- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

7) Chronic Lung Disease 

โรคปอดเรื้อรัง 
- Yes 

- No 

- เปน 

- ไมเปน 

8) Headache 

ปวดหัว 
- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

9) Heart Disease 

โรคหัวใจ 
- Yes 

- No 

- เปน 

- ไมเปน 

10) Diabetes 

เบาหวาน 

- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

11) Hyper Tension 

ความตึงเครยีดสูง 
- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

12) Fatigue  

ความเหนื่อยลา 
- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

13) Gastrointestinal 

 ระบบทางเดินอาหาร 
- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

14) Abroad Travel 

การเดินทางไปตางประเทศ 

- Yes 

- No 

- เดินทาง 
- ไมเดินทาง 

15) Contact with COVID 

Patient 

การติดตอกับผูปวยโควิด 

- Yes 

- No 

- ติดตอ 

- ไมติดตอ 

16) Attended Large Gathering 

เขารวมชุมนุมใหญ 
- Yes 

- No 

- ใช 
- ไมใช 

17) Visited Public Exposed 

Places 

เยี่ยมชมสถานท่ีสาธารณะที่
เปดเผย 

- Yes 

- No 

- ใช 
- ไมใช 
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คุณลักษณะ ขอมูล ความหมายขอมูล 

18) Family working in Public 

Exposed Places 

ครอบครัวที่ทํางานในสถานท่ี
สาธารณะ 

- Yes 

- No 

- ใช 
- ไมใช 

19) Wearing Masks 

สวมหนากาก 

- Yes 

- No 

- สวมใส 
- ไมสวมใช 

20) Sanitization from Market - Yes 

- No 

- ใช 
- ไมใช 

21) COVID-19 

โควิด-19 

- Yes 

- No 

- มีอาการ 
- ไมมีอาการ 

 

 3. Data Preparation เปนขั้นตอนของการเตรียมขอมูลโดยอาจจะเปนการเช่ือมโยงขอมูล (Join) สําหรับการวิเคราะห
ขอมูลในงานวิจัยครั้งนี้ดวยโปรแกรม Rapidminer  
 การแปลงขอมูล หมายถึง การเปลี่ยนสภาพของขอมูลที่ศึกษาใหมีการแจกแจงแบบปกติหรือทําใหความแปรปรวนมีคา
เทากัน เนื่องจากขอตกลง เบื้องตนของการทดสอบสถิติบางตัวไดกําหนดไว เชน การทดสอบคาเฉลี่ย การทดสอบความแปรปรวน 
(Analysis of Variance) การวิเคราะหการถดถอย (Regression Analysis) 

4. Modeling เปนขั้นตอนการวิเคราะหขอมูลโดยการใชเทคนิคตางๆ ของเหมืองขอมูล  

การจําแนกประเภทขอมูล เปนขั้นตอนการทดสอบการจําแนกประเภทขอมูล หลังจากทําการเลือกคุณลักษณะของขอมูล
ที่มีความเหมาะสมและสอดคลองมากที่สุด โดยทําการเปรียบเทียบคาเฉลี่ยความถูกตองการจําแนกประเภทขอมูลของแตละกลุม
การทดสอบ โดยใชเครื่องมือ Rapidminer และ Excel ซึ่งกลุมตัวอยาง คือ  https://www.kaggle.com/datasets/ 

hemanthhari/symptoms-and-covid-presence โดยใชเทคนิค 3 แบบ วิธีตนไมตัดสินใจ วิธีแบบเบย วิธีการเพ่ือนบานใกล
ที่สุด 

5. Evaluation การประเมินผล เปนกระบวนการในการตัดสินคุณคาใหกับสิ่งตาง ๆ โดยนําผลท่ีไดจากการวัดมาเทียบกับ
เกณฑที่กําหนดไว แลวทําการพิจารณาตัดสินวาสิ่งน้ันมีคุณภาพในระดับใด เชน ดี พอใช ไมดี 

6. Deployment เปนขั้นตอนการนําผลลัพธการวิเคราะหที่ไดไปใชงานตอไป เชน การนําเสนอขอมูลที่เปนประโยชนใน
ดานการแพทย เพื่อใชในการตัดสินใจของหนวยงานท่ีใหบริการทางการแพทย  
 

6. ผลการวิจัย  
ผูวิจัยไดเปรียบเทียบประสิทธิภาพเทคนิคการเลือกคุณลักษณะที่เหมาะสมสําหรับการจําแนกประเภทขอมูลผลการ

เปรียบเทียบการคัดเลือกคุณลักษณะในการคัดเลือกคุณลักษณะดวยเทคนิคแบบ คือ วิธีตนไมตัดสินใจ วิธีแบบเบย วิธีการเพ่ือน
บานใกลที่สุด ดังนี ้
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ตารางที่ 2 การเปรียบเทียบประสิทธิภาพการจําแนกขอมูลทั้ง 3 เทคนิค  
 

Algorithm Accuracy Class Precision Recall 

Decision Tree 97.85% Yes 

No 

99.38% 

91.92% 

97.95% 

97.46% 

Naive Bayes 96.75% Yes 

No 

98.17% 

90.94% 

97.79% 

92.38% 

K-Nearest Neighbour 97.36% Yes 

No 

97.04% 

98.92% 

99.77% 

87.30% 

 

 

 
 

ภาพท่ี 1 การเปรียบเทียบประสิทธิภาพการจําแนกขอมลู 

 

จากตารางที่ 2 ผลการเปรียบเทียบประสทิธิภาพ พบวา วิธีตนไมตัดสินใจ ใหประสิทธิภาพที่ดีท่ีสุด โดยใหคาความถูกตอง 
97.85% คาความแมนยําที่จะเปน 99.38% ไมเปน 91.92% คาความระลึกที่จะเปน 97.95% ไมเปน 97.46% และเมื่อ
เปรียบเทียบคา 3 คา ท้ัง 3 เทคนิค ทําใหทราบวาทุกๆคามีความใกลเคียงกัน อันดับที่ 1 วิธีตนไมตัดสินใจ อันดับที่ 2 วิธีการ
เพื่อนบานใกลที่สุด และอันดับที่ 3 วิธีแบบเบย 

 

7. สรุป อภิปรายผลการวิจัย  
ผลการวิจัย ครั้งนี้โดยพัฒนาและเปรียบเทียบตัวแบบการจําแนกทั้ง 3 เทคนิค ไดแก วิธีตนไมตัดสินใจ วิธีแบบเบย 

วิธีการเพ่ือนบานใกลที่สุด ซึ่งผลการประเมินประสิทธิภาพตัวแบบ คือ วิธีตนไมตัดสินใจ ซึ่งไดคาที่สูงที่สุดจากขอมูล คาความถูก

80.00%

85.00%

90.00%

95.00%

100.00%

Yes No Yes No Yes No

97.85% 96.75% 97.36% 

Decision Tree Naive Bayes K-Nearest Neighbour

การเปรียบเทียบประสิทธิภาพ 

ความแม่นยาํ ความระลกึ 
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ตองได 97.85% คาความระลึกท่ีจะเปน 97.95% ไมเปน 97.46% จึงสรุปไดวา วิธีตนไมตัดสินใจ เปนตัวแบบท่ีเหมาะสมท่ีสุดที่จะ
นํามาใชจําแนกขอมูล ผลการทดลองใชโปรแกรม RapidMiner พบวา วิธีตนไมตัดสินใจ มีความถูกตองมากท่ีสุด 
 

8. ขอเสนอแนะ  
การวิจัยครั้งน้ีเปนการวิจัยที่ใชโปรแกรม RapidMiner เพื่อนํามาประยุกตใชในการจําแนกขอมูล โดยท่ีมีเครื่องมือตางๆ

ใหเลือกใช อาทิเชน วิธีตนไมตัดสินใจ วิธีแบบเบย วิธีการเพ่ือนบานใกลที่สุด โดยสามารถนําเครื่องมือเหลานี้มาเปรียบเทียบการ
จําแนกเพ่ือหาคาความถูกตองมากท่ีสุด 

 

9. เอกสารอางอิง  
[1] มหาวิทยาลยัมหิดล คณะเแพทยศาสตรศิรริาชพยาบาล ศูนยการแพทยกาญจนาภิเษก. (2563). โควิด-19 คืออะไร. คนเมื่อ 

[20 เมษายน 2565] จาก https://www.gj.mahidol.ac.th/main/knowledge-2/covid19is/. 

[2] กรุงเทพประกันชีวิต. (2565). เร่ืองควรรูเกี่ยวกับโรคโควิด 19 (COVID19 : SARS-CoV-2). คนเมื่อ  
[20 เมษายน 2565] จาก https://www.bangkoklife.com/en/articles/49/87. 

[3] ศจี วานิช. (2558). Data Mining (เหมืองขอมูล). คนเมื่อ [20 เมษายน 2565] จาก 
http://sajeegm301.blogspot.com/2015/11/data-mining.html. 

[4] กองโลจิสติกส กรมสงเสริมอุตสาหกรรรม. (2562). การทําเหมืองขอมูล (Data Mining). คนเมื่อ [20 เมษายน 2565] จาก 
https://dol.dip.go.th/th/category/2019-02-08-08-57-30/2019-03-15-08-49-57. 

[5] มูลนิธิโครงการสารานุกรมไทยสําหรับเยาวชน. (2544). การเรียนรูแบบไมมีผูสอน (Un-supervised Learning).คนเมื่อ [20 
เมษายน 2565] จาก https://www.saranukromthai.or.th/sub/book/book. 

php?book=25&chap=5&page=t25-5-infodetail06.html. 

[6] GlurGeek.Com. (2562). Supervised Learning (การเรียนรูแบบมีผูสอน) คืออะไร. คนเมื่อ [20 เมษายน 2565] จาก 
https://www.glurgeek.com/education/ie311supervisedlearning/. 

[7] คลังขอมูลและความรูระบบสุขภาพ สถาบันวิจัยระบบสาธารณสขุ (สวรส.). (2563). ตนไมการตัดสินใจ.  
คนเมื่อ [20 เมษายน 2565] จาก https://kb.hsri.or.th/dspace/handle/11228/2964?locale-attribute=th 

[8] Knowledge. (2562). Naive Bayes classification #1. คนเมื่อ [20 เมษายน 2565] จาก 
http://cakeknowledgeblogs.blogspot.com/2019/08/naive-bayes-classification-1.html. 

[9] SKLSONGKIAT OUTSOURCE SERVICES. (2564). ทําไมตองใช K-Nearest Neighbor (K-NN). คนเมื่อ [20 เมษายน 
2565] จาก https://www.sklsongkiat.com/articles/detail/ทําไมตองใช-k-nearest-neighbor-k-nn. 

[10] สุรวัชร ศรีเปารยะ และสายชล สินสมบรูณทอง. (2560). การเปรียบเทียบประสิทธิภาพวิธีการจําแนกกลุมการเปนโรคไต
เร้ือรัง ภาควิชาสถิติ คณะวิทยาศาสตร สถาบันเทคโนโลยีพระจอมเกลาเจาคณุทหารลาดกระบัง. 

[11] รักถิ่น เหลาหา. (2560). การเปรียบเทียบประสิทธิภาพวิธีการจําแนกกลุมการเปนโรคไตเร้ือรัง ซ่ึงเปนงานวิจัยเก่ียวการ
เปนโรคไตเร้ือรัง. Mojor Management Information System Faculty of Science and Technology Rajabhat 

Maha Sarakham University. 

883



       7 – 8  กรกฎาคม  2565 

วิจัยสร้าง Innovation and Technology เพื่อรองรับสังคมไทยสูย่คุ Digital World 

 
การประชุมวิชาการระดับชาติ ครัง้ที่ 14 มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

[12] เอพร โมฬี นิธิศ เสาแกวและบุษยมาศ เหมณ.ี (2562). การศึกษาสภาวะเสี่ยงโรคของผูสูงอายุดวยเทคนิคเหมืองขอมูล เปน
งานวิจัยเกี่ยวกับปญหาในศึกษาออกกลางคันในเวลาเรียน คณะมนุษยศาสตรและสังคมศาสตร มหาวิทยาลัยราชภัฏสุ
ราษฎรธาน ีคณะวิทยาศาสตรและเทคโนโลยี มหาวิทยาลัยราชภฏัสุราษฎรธานี. 

[13] เพชรรัตน มวงนอย จักรพันธ พลาผลและภรณัยา ปาลวิสุทธิ.์ (2564). ตัวแบบประเมินภาวะความเส่ียงการเปนโรคซึมเศรา
ของนักศกึษาดวยเทคนิคเหมืองขอมูล สาขาวิชาเทคโนโลยีสารสนเทศ สาขาวิชาวิทยาการขอมลู คณะวิทยาศาสตรและ
เทคโนโลยี มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม. 

[14] วนิดา พงษสงวน ทิพยา ถินสูงเนินและมาโนช ถินสูงเนิน. (2562). การพัฒนาแบบจําลองปจจยัท่ีมีผลตอการเปน
โรคเบาหวานดวยเทคนิคตนไมตัดสินใจ สาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร คณะวิทยาศาสตรและเทคโนโลยี 
มหาวิทยาลยัราชภัฏนครราชสีมา. 

 

 

 

884




