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บทคัดยอ 

งานวิจัยน้ีมีวัตถุประสงคเพื่อแกไขปญหาการเกษียณอายุการทํางานของคนไทยหลายคนท่ีไมมีเงินเก็บเพียงพอตอ
การเลี้ยงชีพตนเองในวัยเกษียณ ซึ่งมีการพยากรณวาในป 2568 ประเทศไทยจะมีสัดสวนผูสูงอายุถึงรอยละ 20 หรือเรียกวา
เขาสูสังคมผูสูงอายุ โดยการวิจัยในครั้งนี้ไดศึกษาวิธีการวางแผนเพ่ือการเกษียณใหกับบุคคลที่สนใจอยากจะลงทุนในตลาด
หลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET)  เพื่อเพิ่มรายไดตั้งแตเริ่มทํางานจนถึงหลังการเกษียณและลดความเสี่ยงในการลงทุนใหอยู
ในระดับที่สามารถยอมรับได โดยสรางพอรตการลงทุนจากการคัดเลือกหุนท่ีมีอยูในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) มี
วิธีการคือนําหุนแตละตัวมาวัดประสิทธิภาพผลประกอบการและเลือกหุนที่มีคะแนนสูงสุด 10 อันดับแรก แลวนํามาใชหา
สัดสวนการลงทุนดวยแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm) และแบบจําลองอาณาจักรมด (Ant Colony 
Optimization) แลวทําการเปรียบเทียบอัตราผลตอบแทนและความเสี่ยงจากการใชสัดสวนการลงทุนของทั้งสองแบบจําลอง 
ซึ่งผลการวิจัยพบวาแบบจําลองเชิงพันธุกรรมสามารถนําไปเปนแนวทางในการลงทุนไดดีกวาแบบจําลองอาณาจักรมด 

คําสําคัญ: พอรตการลงทุน แบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรม แบบจําลองอาณาจักรมด การเกษียณอายุ 
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Abstract 

Most Asian countries are slowly coming experience with the challenge of ensuring that their 
eldest citizens will have enough money to live on. As we knew that the portion of the older Thai 
population has increased sharply and expected to become a full-fledged aging society in 2025. In 
considering, we are deeply concerned about the investment opportunities for seniors who are interested 
in The Stock Exchange of Thailand (SET). The analysis was based on the Optimization Portfolio Selection 
with the Efficient Frontiers which reduce risks. To construct a portfolio frontiers, Genetic Algorithm and 
Ant Colony Optimization were used for comparison between return and risks. According to the result, 
Genetic Algorithm is more efficient than Ant Colony Optimization.  
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1. บทนํา

โดยท่ัวไปเงินออมจากการทําประกันชีวิตแบบสะสมทรัพยหรือแบบบํานาญ เงินจากกองทุนตางๆ รวมถึงเงินจากการ
ลงทุนสวนตัวที่สะสมไว มักไมเพียงพอที่จะทําใหผูเกษียณอายุมีคุณภาพชีวิตที่สุขสบายได  การรูจักเลือกลงทุนเพื่อใหได
ผลตอบแทนโดยเฉลี่ยสูงกวาอัตราเงินเฟอ เชน กองทุนรวม พันธบัตร หุนกู หุนสามัญ เปนตน โดยคํานึงถึงผลตอบแทนและ
ความเสี่ยงในการลงทุนที่ยอมรับได จะชวยใหมีเงินเก็บมากพอไวใชในวัยเกษียณ การลงทุนในหุนเริ่มจากการสรางพอรตการ
ลงทุนในการกระจายการลงทุนในหลักทรัพยตางๆ ตามความเสี่ยงที่สามารถยอมรับได พอรต มาจากคําวา “พอรตการลงทุน” 
(Investment Portfolio) หมายถึง การสรางกลุมหลักทรัพยตั้งแต 2 หลักทรัพยขึ้นไป เพื่อใหบรรลุเปาหมายการลงทุน หรือก็
คือ การกระจายการลงทุนในหลักทรัพยหลายๆ ประเภท  เพื่อลดความเสี่ยงท่ีเกิดจากการเปลี่ยนแปลงของมูลคาของ
หลักทรัพย และสรางผลตอบแทนใหเปนไปตามที่คาดหวัง (หองเรียนนักลงทุน, 2562)  

 ขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm , GA) เปนเทคนิคทางปญญาประดิษฐอยางหนึ่งท่ีใชในการคนหา การ
เพิ่มประสิทธิภาพ และการเรียนรูดวยการเลียนแบบทฤษฎีการวิวัฒนาการทางธรรมชาติ (Goldberg, 1989) โดยขั้นตอนวิธีเชิง
พันธุกรรมมีจุดเดนเรื่องความทนทานตอความผดิพลาดในการคนหาคําตอบจากแหลงขอมูลที่มีความซับซอน และยากที่จะสราง
แบบจําลองดวยสมการคณิตศาสตร เน่ืองจากเปนกระบวนการคนหาที่ไมมีความเฉพาะเจาะจงกับแบบจําลองหรือ
ลักษณะเฉพาะของขอมูลแบบใดแบบหน่ึง  Chang and Sheng (2017) ศึกษากระบวนการตัดสินใจของมารคอฟ และ
อัลกอริทึมทางพันธุกรรม เพื่อเสนอกรอบการวิเคราะหใหม อีกท้ังยังพัฒนาระบบสนับสนุนการตัดสินใจสําหรับการกําหนดกล
ยุทธการซื้อขายหุน การตรวจสอบนี้ใชคุณลักษณะการทํานาย และความสามารถในการวิเคราะหตามเวลาจริงของกระบวนการ
ตัดสินใจของมารคอฟในการตัดสินใจเร่ืองเวลา การเลือกหุนและการจัดสรรทุนใชการเขารหัสสตริง เพื่อแสดงกลยุทธการลงทุน
ที่แตกตางกันสําหรับอัลกอริทึมทางพันธุกรรม ใชความสามารถในการคนหาแบบขนานของอัลกอริทึมทางพันธุกรรม เพื่อระบุ
กลยุทธการลงทุนที่ดีท่ีสุด การทดลองยืนยันวา แบบจําลองที่นําเสนอในงานวิจัยสามารถใหผลตอบแทนสูงกวามาตรฐานอื่น 
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 วิธีอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization, ACO) เปนข้ันตอนวิธีเชิงวิวัฒนาการ (Evolutionary Algorithm) ที่
ใชฐานประชากรมาชวยในการหาคําตอบท่ีเหมาะสมท่ีสดุในเวลาที่เหมาะสม เปนวิธีการท่ีไดแรงบันดาลใจจากธรรมชาติโดยการ
เลียนแบบพฤติกรรมในการหาอาหารของมด ซึ่งมดสามารถเดินทางคนหาแหลงอาหารและสรางเสนทางที่สั้นที่สุดระหวางรังกับ
แหลงอาหารไดโดยการปลอยฟโรโมนระหวางเสนทาง เพื่อใชในการสื่อสารทางออมกับมดตัวอื่นในฝูง สรรเพ็ชญ ไชยศิลปสังข  
และ อุดม จันทรจรัสสุข (2554) ไดศึกษาขั้นตอนวิธีอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization, ACO) สําหรับการคนหา
คําตอบที่ดีที่สุดของปญหาการจัดตารางการผลิตแบบตามสั่ง โดยงานวิจัยมุงเนนเรื่องการเลือกใชคานํ้าหนักของฟโ รโมน ( ) 
และคาน้ําหนักของฮิวริสติค ( ) ท่ีเหมาะสมสําหรับแตละปญหา จากการทดสอบประสิทธิภาพของโปรแกรมคอมพิวเตอรที่
พัฒนาข้ึนดวยภาษา Visual C# กับชุดปญหามาตรฐานจาก OR-Library พบวาไดคําตอบที่มีประสิทธิภาพสูง คือผลคําตอบมี
เปอรเซ็นตความผิดพลาดท่ียอมรับไดเมื่อเทียบกับคําตอบท่ีดีที่สุด โดยการทดลองหาคําตอบนั้นทําใหทราบคา  และ  ที่มี
ความเหมาะสมของแตละชุดปญหา และสามารถวิเคราะหความสัมพันธของคา  และ  ที่จะนําไปสูคําตอบที่ดีที่สุด จาก
แนวโนมของผลคําตอบท่ีเกิดจากการเปลี่ยนแปลงคา  และ  จิระศักดิ์ ชาบาง (2560) ศึกษาการประยุกตใชวิธีอาณาจักร
มดในการแกปญหาการจัดลําดับการผลิตแบบไหลลื่นที่มีเวลาการผลิตที่เปนพิสัยภายใตเครื่องจักร 3 เครื่องจักร (สถานี) ที่มี
จํานวนงานในการทดลองจํานวน 8 งาน 12 งาน และ 16 งาน จุดประสงค เพื่อหาคาพิสัยของเวลาเสร็จสิ้น (Makespan 
Range) ที่นอยที่สุด หากตารางการผลิตใดมีคาพิสัยของเวลาเสร็จสิ้นมาก แสดงวาจะมีโอกาสเกิดความคลาดเคลื่อนของเวลา
เสร็จสิ้นของตารางการผลิตมากกวาตารางการผลิตที่มีพิสัยของเวลาเสร็จสิ้นนอย ผลการทดลองพบวาการประยุกตใชวิธี
อาณาจักรมดสามารถแกไขปญหาการจัดลําดับการผลิตแบบไหลลื่นท่ีมีเวลาการผลิตที่เปนพิสัยได 

 งานวิจัยนี้ เปนการศึกษาวิธีการวางแผนการเกษียณอายุการทํางานกอนวัย เพื่อทํากําไรใหกับการลงทุนและลดความ
เสี่ยงในการลงทุนใหอยูในระดับที่สามารถยอมรับได โดยการสรางพอรตการลงทุนระยะยาวกอนถึงวัยเกษียณ  ซึ่งเปนการ
ประยุกตใชแนวคิดแบบขั้นตอนวิธอีาณาจักรมดและขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม การจัดอันดับหุนท่ีนาสนใจเพื่อนํามาลงทุนระยะ
ยาวในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET)  ทําไดโดยการคัดเลือกหุน 10 อันดับแรกที่มีคะแนนประสิทธิภาพสูงสุด และ
เก็บขอมูลราคาหุนรายวันในแตละปเปนเวลา 10 ปของหุนทั้ง 10 ตัว จากนั้นนําชุดขอมูลการเรียนรูมาหาสัดสวนการลงทุนโดย
ใชวิธีอาณาจักรมด และข้ันตอนวิธีเชิงพันธุกรรม จากนั้นนําสัดสวนการลงทุนที่ไดมาหาอัตราผลตอบแทนและความเสี่ยงโดยใช
ชุดขอมูลตรวจสอบ และชุดขอมูลทดสอบ แลวทําการเปรียบเทียบผลการลงทุนของทั้งสองแบบจําลอง โดยการหาคาสวน
เบี่ยงเบนมาตรฐาน (Standard Deviation) 

2. ขอบเขตของงานวิจัย

ขอบเขตของงานวิจัยนี้ มุงเนนเพื่อศึกษาโอกาสในการสรางพอรตเพ่ือการลงทุนเพื่อใหเหมาะสมตอสถานการณ
ปจจุบัน ทํากําไรใหกับการลงทุนและลดความเสี่ยง โดยใชแนวคิดแบบขั้นตอนอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization, 
ACO) และ อัลกอริทึมทางพันธุกรรม (Genetic Algorithm, GA) มาใชจัดอันดับหุนที่นาสนใจในการนํามาลงทุนระยะยาวใน
ตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) โดยศึกษาผลประกอบการของหุนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) ยอนหลัง 
10 ป (ป 2553 – 2562) ทําการจัดอันดับหุนที่นาสนใจลงทุนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) ดัวยตารางระดับความ
เสี่ยง (Degree of Risk) และจัดสรรคสัดสวนหุนในพอรตหุนใหเหมาะสมดวย ACO และ GA   

3. วิธีการดําเนินการวิจัย

3.1 แผนผังขั้นตอนการดําเนินงาน (Process Diagram) 
ขั้นตอนการดําเนินงานในงานวิจัยน้ี มีดังน้ี การเตรียมขอมูล (Data Preparation) การวิเคราะหขอมูล (Data 

Analysis) และการคัดเลือกพอรตการลงทุน (Portfolio Selection) ซึ่งผังงานข้ันตอนการดําเนินงานวิจัยแสดงไวในภาพท่ี 1 
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ภาพท่ี 1 แผนผังข้ันตอนการดําเนนิงาน (Process Diagram) 
 

3.1.1 การเตรียมขอมูล (Data Preparation) 
ในงานวิจัยน้ีไดเริ่มจากการคัดเลือกหุนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) ที่ติดอันดับ SET50 ระหวาง 

ป พ.ศ.2548 – 2562 มากกวา 20 ครั้ง จากการจัดอันดับรวม 30 ครั้ง ไดหุนมาท้ังหมด 28 ตัว หลังจากน้ันทําการเตรียม
ขอมูลแยกเปน 2 ชุด คือ ชุดที่ 1 ขอมูลราคาหุนแตละตัวแบบรายวันยอนหลัง 10 ป ตั้งแต ป พ.ศ.2553 – 2562 และทําการ
แบงขอมูลออกเปน 3 ชุด คือ ชุดขอมูลการเรียนรู (Training Dataset) ป 2553 – 2559 ชุดขอมูลการตรวจสอบ (Validation 
Dataset) ป 2560 กับป 2561 และชุดขอมูลการทดสอบ (Test Dataset) ป 2562 และ ชุดที่ 2 ขอมูลผลประกอบการของ
หุนแตละตัวยอนหลัง 10 ป ตั้งแต ป พ.ศ.2553 – 2562 โดยเตรียมขอมูลทั้งหมด 6 ปจจัยที่สงผลตอการพิจารณาการเลือก
หุน (จุฑามาศ ใจทน, 2555 ; ทวีชัย เวชคุณานุกูล และคณะ, 2561 ; อาภากร วนเศรษฐ, 2559) ดังนี้ อัตราสวนทางการเงินที่
เปรียบเทียบระหวางราคากับกําไร (Price to Earnings Ratio, P/E) อัตราสวนมูลคาตลาดตอมูลคาทางการบัญชีตอหุน (Price 
to Book Ratio, P/BV) อัตราผลตอบแทนผูถือหุน (Return on Equity, ROE) อัตราผลตอบแทนตอสินทรัพยรวม (Return 
on Assets, ROA) อัตราสวนหนี้สินตอสวนของผูถือหุน (Debt to Equity Ratio, D/E) และอัตราสวนกําไรตอหุน (Earnings 
Per Share, EPS)   

 

3.1.2 การวิเคราะหขอมูล (Data Analysis) 
ในการวิเคราะหขอมูล (Data Analysis) ของงานวิจัยนี้ แบงเปนสองสวนดวยกัน คือ 
สวนที่ 1 เปนการวิเคราะหขอมูลผลประกอบการของหุนทั้ง 6 ปจจัย ดวยคาสหสัมพันธ (Correlation) เพื่อดู

ทิศทางความสัมพันธระหวางปจจัยวามีทิศทางเดียวกันหรือไม ซึ่งพบวา คาสหสัมพันธระหวางปจจัย ROA และปจจัย ROE, 
คาสหสัมพันธระหวางปจจัย ROA และปจจัย P/BV, คาสหสัมพันธระหวางปจจัย P/BV และปจจัย ROE มีคาเขาใกลหนึ่ง โดย
มีคาเทากับ 0.7778, 0.7254 และ 0.8134 ตามลําดับ นั่นคือ ปจจัยทั้งสามนี้มีความสัมพันธไปในทิศทางเดียวกัน จึงตองทํา
การตัดปจจัยเหลานี้ออกสองปจจัย โดยในการเลือกตัดปจจัยผูวิจัยคํานึงถึงความสําคัญของแตละปจจัยที่นักลงทุนท่ัวไปใชเพื่อ
เลือกหุนเขาพอรต ปจจัยที่ผูเช่ียวชาญดานการลงทุนแนะนําใหนักลงทุนดูเปนอยางแรก คือ ปจจัย ROE เพราะเปนคากําไร
สุทธิตอหนึ่งหนวยการลงทุนของผูถือหุน ดังน้ันจึงทําการตัดปจจัย ROA และปจจัย P/BV ออก จะเหลือเพียง 4 ปจจัย คือ 
ปจจัย P/E, ROE, D/E, EPS ที่จะนําไปใชวิเคราะหจัดอันดับหุนเพื่อสรางพอรตการลงทุนตอไป     

สวนท่ี 2 เปนการนําคาปจจัยทั้งสี่ที่ไดจากการวิเคราะหในสวนท่ี 1 มาวิเคราะหตอ เพื่อหาหุนที่นาลงทุน 10 ตัว 
ใสในพอรต ผูวิจัยไดนําตารางระดับความเสี่ยง (Degree of Risk) มาประยุกตใชในการจัดอันดับของหุน (จิรพร สุเมธีประสิทธ์ิ, 
2558)  โดยกําหนดคาประสิทธิภาพของปจจัยทั้ง 4  เปน 5 ระดับ ดังนี้  ระดับที่ 1 คาประสิทธิภาพ คือ แย ระดับที่ 2 คา
ประสิทธิภาพ คือ พอใช ระดับที่ 3 คาประสิทธิภาพ คือ ปานกลาง ระดับที่ 4 คาประสิทธิภาพ คือ ดี และระดับที่ 5 คา
ประสิทธิภาพ คือ ดีมาก ในที่นี้ผูวิจัยกําหนดชวงคาปจจัยเพื่อใหคะแนนประสิทธิภาพของหุนแตละหุนโดยศึกษามาจาก
งานวิจัยของ จุฑามาศ ใจทน (2555) ทวีชัย เวชคุณานุกูล และคณะ (2561) และ อาภากร วนเศรษฐ (2559) ซึ่งไดชวง
คะแนนแสดงดังตารางที่ 1 หลังจากนั้นจะทําการหาคาคะแนนประสิทธิภาพของหุนทั้ง 28 ตัวที่ไดมาจากข้ันตอนการเตรียม
ขอมูล ในที่นี้ขอแสดงตัวอยางการคํานวณคะแนนประสิทธิภาพของหุนหนึ่งตัว คือหุน AOT รายละเอียดดังแสดงในตารางที่ 2 
และหลังจากนั้นก็นําคาประสิทธิภาพของหุนท้ัง 28 ตัว มาเรียงอันดับ และเลือกหุนท่ีมีคาประสิทธิภาพสูงที่สุด 10 อันดับแรก
ใสในพอรต ดังแสดงในตารางท่ี 3 

Start 

Data Preparation 

Data Analysis 

End 

Portfolio Selection 
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ศาสตรพระราชา และการวิจัยเพือ่สรางดุลยภาพชีวิตในยุค Disruptive Technology | 5 

ตารางที่ 1 เกณฑการใหระดับคะแนนความเสี่ยงของปจจัย 4 ปจจัย 

 ปจจัย 
  ระดับ 

EPS D/E ROE P/E

1 (แย) EPS ≤ 2.40 D/E ≥ 3.90 ROE ≤ 5.90 P/E › 17.90 

2 (พอใช) 2.40 ‹ EPS ≤ 4.90 2.90 ≤ D/E ‹ 3.90 5.90 ‹ ROE ≤ 9.90 13.90 ‹ P/E≤17.90 

3 (ปานกลาง) 4.90 ‹ EPS ≤ 6.40 1.90 ≤ D/E ‹ 2.90 9.90 ‹ ROE ≤13.90 9.90 ‹ P/E ≤13.90 

4 (ดี) 6.40 ‹ EPS ≤ 8.90 0.90 ≤ D/E ‹ 1.90 13.90 ‹ ROE ≤17.90 5.90 ‹ P/E ≤ 9.90 

5 (ดีมาก) EPS › 8.90 D/E ‹ 0.90 ROE › 17.90 P/E ≤ 5.90 

ตารางที่ 2 ตัวอยางตารางจัดอันดับดวยวิธีตารางระดับความเสี่ยง ( Degree of Risk ) ของหุน AOT 

ป EPS ระดับ D/E ระดับ ROE ระดับ P/E ระดับ 
ผลคูณ

ของระดับ 
2553 0.99 1 0.97 5 1.93 1 45.30 1 5 
2554 1.77 1 1.06 4 3.48 1 32.70 1 4 
2555 4.55 2 0.93 5 8.72 2 22.20 1 20 
2556 11.44 5 0.67 5 19.32 4 21.31 1 100 
2557 8.55 4 0.58 5 12.96 3 22.46 1 60 
2558 13.11 5 0.47 5 18.22 4 26.49 1 100 
2559 13.70 5 0.42 5 17.03 4 27.01 1 100 
2560 1.45 1 0.36 5 16.37 4 39.74 1 20 
2561 1.76 1 0.30 5 18.29 4 39.46 1 20 
2562 1.75 1 0.28 5 16.81 4 42.46 1 20 
คาเฉลี่ย 5.91 0.60 13.31 31.91 44.9 

ตารางที่ 3 หุนท่ีมีคาประสิทธิภาพสูงที่สุด 10 อันดับแรก 

อันดับ ชื่อยอบริษัท คะแนนประสิทธิภาพ 

1 SCC 244 

2 EGCO 206.2 

3 PTT 200.8 

4 TOP 181.3 

5 PTTEP 174.5 

6 SCCC 161.9 

7 ADVANC 115 

8 DELTA 112 

9 BANPU 94.2 

10 RATCH 79 
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3.1.3 การคัดเลือกพอรตการลงทุน (Portfolio Selection) 
จากตารางระดับความเสีย่ง (Degree of Risk) ทําใหสามารถคัดสรรหุน 10 อันดับแรกออกมาได ขั้นตอนตอไป

ก็คือการจัดพอรตของหุน โดยในการจัดพอรตหุนนั้นไมไดแคเลือกหุนที่เหมาะสมแตอยางเดียว แตยังตองหาคาสัดสวนการ
ลงทุนที่ เหมาะสมอีกดวย ดังนั้นในงานวิจัยนี้จึงไดนําข้ันตอนอาณาจักรมด  (Ant Colony Optimization, ACO) และ 
อัลกอริทึมทางพันธุกรรม (Genetic Algorithm, GA) มาจัดการหาสัดสวนการลงทุนที่เหมาะสมสําหรับหุน 10 อันดับแรก 
และใชการวัดประสิทธิภาพการบริหารพอรตการลงทุนดวยมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe (Sharpe Ratio)  

 

1. การวัดประสิทธิภาพการบริหารพอรตการลงทุนดวยมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe (Sharpe Ratio) 
         มาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe (Sharpe Ratio) เปนการวัดผลตอบแทนของหลักทรัพยที่มากกวาหรือ
เหนือกวาอัตราผลตอบแทนของหลักทรัพยที่ปราศจากความเสี่ยง สําหรับนักลงทุนในการลงทุน ไมวาจะเปนการลงทุนในตลาด
หุน (Stock market) หรือตลาดเทรดเงิน (Forex Exchange) จะมีการวัดประสิทธิภาพของพอรตการลงทุนโดยใชเครื่องมือ
หรือดัชนีช้ีวัดตาง ๆ เปนตัววัดความสําเร็จในบริหารพอรตการลงทุน นักลงทุนจะดูที่อัตราผลตอบแทนตอปแคชนะตลาดไดก็
เพียงพอแลว แตถาจะลงทุนในระยะยาวจะพิจารณาเพียงแคผลตอบแทน (Return) อยางเดียวไมเพียงพอ จะตองมีเครื่องมือ
ที่มาชวยช้ีวัดประสิทธิภาพของพอรตการลงทุน (Alzheimancer , 2017) นั่นก็คือวิธีคํานวณคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe 
ซึ่งแสดงดังสมการที่ (1) 

1

1 1

n

i i f
i

n n

i j ij
i j

r x r

x x

Sharpe Ratio                                                (1) 

โดยที่  
ir  แทน ผลตอบแทนของหลักทรัพยตัวที่ i  
ix  แทน สัดสวนในการลงทุนในหลักทรัพยตัวท่ี i  ตอการลงทุนทั้งหมดในหลักทรัพยของนักลงทุน 
fr  แทน อัตราดอกเบี้ยที่ปราศจากความเสีย่ง เชน อัตราดอกเบี้ยพันธบตัร (Risk Free Rate) 
ij  แทน ความแปรปรวนรวมของผลตอบแทนระหวางหลักทรัพยตัวท่ี i  และตัวที่ j  

 

ในการนําคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe มาใชเพื่อเปรียบเทียบพอรตการลงทุน ควรใชเปรียบเทียบ
ระหวางพอรตการลงทุนที่มีนโยบายการลงทุนเหมอืนกันเปนสําคญั โดยพอรตทีม่ีคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe สูงกวา แสดง
วา พอรตนั้นสรางผลตอบแทนไดสูงกวา ณ หนึ่งหนวยความเสี่ยงท่ีเทากัน (สุธีรา อัศวสุนทรางกูร, 2560) 
 

2. วิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm) 
ขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม เปนเทคนิคทางปญญาประดิษฐอยางหน่ึงที่ใชในการคนหาการเพ่ิมประสิทธิภาพ

และการเรียนรู (Search, Optimization, and Learning) ดวยการเลียนแบบทฤษฎีการวิวัฒนาการทางธรรมชาติ โดยขั้นตอน
วิธีเชิงพันธุกรรมมีจุดเดนในดานความทนทานตอความผิดพลาดในการคนหาคําตอบจากแหลงขอมูลที่มีความซับซอนและยากท่ี
จะสรางแบบจําลองดวยสมการคณิตศาสตร เนื่องจากเปนกระบวนการคนหาที่ไมมีความเฉพาะเจาะจงกับแบบจําลองหรือ
ลักษณะเฉพาะของขอมูลแบบใดแบบหน่ึง เพื่อพัฒนาหรือทําการหาคําตอบท่ีดีที่สุดในการแกปญหา (Goldberg, 1989) ใน
งานวิจัยนี้จึงไดนํามาใชแกปญหาการจัดการหาสัดสวนการลงทุนท่ีเหมาะสมของหุนแตละตัวในพอรต โดยปรับคาสัดสวนการ
ลงทุนใหไดคามากที่สุดของมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe  

ภาพท่ี 2 แสดงถึงผลของมาตรวัดตามตัวแบบ  Sharpe ดวยวิธี เชิงพันธุกรรมที่ขนาดประชากร 
(Population) เทากับ 400, ขนาด DNA เทากับ 10, อัตราการสลับสายพันธุ (Crossover Rate) เทากับ 0.9, อัตราดอกเบี้ย
พันธบัตรรัฐบาล (Risk Free Rate) ป 2553-2559 เฉลี่ยที่ 1.9587 % และจํานวนรอบในการเรียนรูของวิธีเชิงพันธุกรรม 
5,000 รอบ ไดคาที่ดีสุดของ Sharpe Ratio คือ 0.9702 
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ภาพท่ี 2 ผลของมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ดวยวิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm) 

3. วิธอีาณาจักรมด (Ant Colony Optimization)
อาณาจักรมด (ACO) เปนวิธีการที่จําลองวิธีการทํางานของมดงานในการเดินจากรังไปสูแหลงอาหาร ปกติ

แลวเมื่อมดเดินทางมดจะปลอยกลิ่นฟโรโมนท้ิงไวรายทางเพ่ือนําทางใหมดงานตัวถัดไป จากการทดลองเพื่อศึกษาการเดินทาง
ของมดดวยการสรางสะพานท่ีมี 2 ทางแยก โดยการทดลองในชวงแรกจะใชสะพานท่ีมีความยาวเทากันไมวาจะแยกไปทางใดก็
ตาม เมื่อมีมดเดินขามผานสะพานมากเพียงพอ จะพบวาทาง 1 เสนบนสะพานจะมีความเขมขนของฟโรโมนสูงกวาอีกฝงหนึ่ง 
นั่นเทากับเปนการดึงดูดใหมดงานตัวถัด ๆ ไปเดินผานสะพานดานที่มีความเขมขนของฟโรโมสูงมากกวาอีกฝง ซึ่งจะเห็นวา 
ลักษณะการทํางานของอัลกอริทึมนี้จะแตกตางจากอัลกอริทึม GA ในงานวิจัยนี้จึงไดนํามาใชแกปญหาการจัดการหาสัดสวน
การลงทุนที่เหมาะสมของหุนแตละตัวในพอรต โดยปรับคาสัดสวนการลงทุนใหไดคามากที่สุดของมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe 

ภาพท่ี 3 ผลของมาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ดวยวิธีอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization) 

ภาพ ท่ี  3 แสดงถึ งผลของมาตรวัดตามตั วแบบ  Sharpe ด วย วิธีอาณ าจักรมด  (Ant Colony 
Optimization) โดยที่ จํานวนมด (M) เทากับ 114, อัตราการระเหย ( ) เทากับ 0.0015, ฟโรโมน ( ) เทากับ 0.5, อัตรา
ดอกเบี้ยพันธบัตรรัฐบาล (Risk Free Rate) ป 2553-2559 เฉลี่ยที่ 1.9587 % และจํานวนรอบในการเรียนรูของวิธีอาณาจักร
มด 1,000 รอบ ไดคาที่ดีสุดของ Sharpe Ratio คือ 0.8725 

3.2 เคร่ืองมือท่ีใชในงานวิจัย 
เครื่องมือในการวิจัย คือ โปรแกรม Microsoft Excel 2016 และ Jupyter Notebook 

4. ผลการวิจัย
 

ผลของสัดสวนการลงทุนในหุนแตละตัวของพอรตการลงทุนที่สรางขึ้นจากอัลกอริทึมวิธีเชิงพันธุกรรมและวิธี
อาณาจักรมด แสดงดังตารางท่ี 4 ซึ่งพบวาในแบบจําลอง ACO ไดสัดสวนการลงทุนในหุน SCC, EGCO, PTT, TOP, PTTEP, 
SCCC, ADVANC, DELTA, BANPU และ RATCH เปน 5.45%, 26.44%, 9.13%, 5.30%, 1.72%, 2.78%, 4.41%, 27.85%, 
0.24% และ 16.67% ตามลําดับ ในแบบจําลอง GA ไดสัดสวนการลงทุนในหุน SCC, EGCO, PTT, TOP, PTTEP, SCCC, 
ADVANC, DELTA, BANPU และ RATCH เปน 15.76%, 46.57%, 0.04%, 0.10%, 0.02%, 0.01%, 8.33%, 29.16%, 0%
และ 0.02% ตามลําดับ  

385



The 12th NPRU National Academic Conference   
Nakhon Pathom Rajabhat University | Nakhon Pathom | Thailand | 9 - 10 July 2020

8 | King's Philosophy and Research for Life Balance in Disruptive Technology Era 

ตารางที่ 4 สัดสวนการลงทุนในหุนแตละตัวของพอรตการลงทุนท่ีสรางข้ึนจากแบบจําลอง ACO และแบบจําลอง GA 

ชื่อหุน สัดสวนการลงทุน 
แบบจําลองอาณาจักรมด 

สัดสวนการลงทุน 
แบบจําลองวิธีเชิงพันธกุรรม 

1. SCC 5.45 % 15.76 % 
2. EGCO 26.44 % 46.57 % 
3. PTT 9.13 % 0.03 % 
4. TOP 5.30 % 0.10 % 
5. PTTEP 1.73 % 0.02 % 
6. SCCC 2.78 % 0.01 % 
7. ADVANC 4.41 % 8.33 % 
8. DELTA 27.85 % 29.16 % 
9. BANPU 0.24 % 0.00 % 
10. RATCH 16.67 % 0.02 % 

จากตารางท่ี 4 พบวา สัดสวนการลงทุนท่ีไดจากชุดขอมูลการเรียนรูของแบบจําลองอาณาจักรมดมีการกระจาย
สัดสวนการลงทุนมากกวาแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรม หลังจากนั้นงานวิจัยนี้จึงนําผลสัดสวนการลงทุนที่ไดจากชุดขอมูลการ
เรียนรูของทั้งสองแบบจําลองมาหาคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ของการลงทุนในชุดขอมูลการตรวจสอบและชุดขอมูลการ
ทดสอบ และหาคาเบี่ยงเบนมาตรฐาน (Standard Deviation) ของคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ของแตละแบบจําลอง 
นํามาใชเปรียบเทียบกัน แบบจําลองท่ีมีคาเบี่ยงเบนมาตรฐานนอยแสดงวามีการกระจายของขอมูลนอย ดังแสดงผลการ
เปรียบเทียบในตารางท่ี 5 

ตารางที่ 5 ตารางเปรียบเทียบคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ของแบบจําลอง ACO และแบบจําลอง GA 
  แบบจําลอง 

 ป 
คามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe 

แบบจําลองอาณาจักรมด 
คามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe 
แบบจําลองวิธีเชิงพันธกุรรม 

ชุดขอมลูการเรียนรู ป 2553-2559 0.8725 0.9702 
ชุดขอมลูทดสอบ ป 2560 0.3381 0.1458 
ชุดขอมลูทดสอบ ป 2561 -0.2684 0.0652 
ชุดขอมลูตรวจสอบ ป 2562 0.5202 0.5181 
สวนเบี่ยงเบนมาตรฐาน 0.3371 0.1972 

จากตารางที่ 5 เมื่อพิจารณาผลของแตละแบบจําลองในชุดขอมูลการเรียนรู ชุดขอมูลทดสอบและชุดขอมูล
ตรวจสอบ พบวาแบบจําลองอาณาจักรมดมีคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe เปน 0.8725, 0.3381, -0.2684 และ 0.5202 
ตามลําดับ และคาเบ่ียงเบนมาตรฐาน เปน 0.3371 และในแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรมมีคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe เปน 
0.9702, 0.1458, 0.0652 และ 0.5181 ตามลําดับ และคาเบี่ยงเบนมาตรฐาน เปน 0.1972 

จากผลขางตน จะเห็นวาคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe นั้นมีคาไมเกิน 1 ซึ่งเปนคาที่เหมาะสมสําหรับพอรตการ
ลงทุน เนื่องจากคาผลตอบแทนและความเสี่ยงนั้นไมสูงเกินไป และเหมาะสมกับการลงทุนพอรตหุนระยะยาว แตเนื่องจากใน 
ป 2561 นั้นไดมีความผันผวนของราคาในตลาดหุนไทยเปนอยางมาก โดยราคาหุนสวนใหญต่ําลงเปนอยางมาก จึงทําใหคา
มาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe นั้นต่ําถึงขั้นติดลบ ซึ่งจากเหตุการณขางตนน้ันทําใหคาสวนเบ่ียงเบนมาตรฐานของแบบจําลอง
วิธีเชิงพันธุกรรม (Genetic Algorithm) นั้นมีคานอยกวาแบบจําลองอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization) เพราะ
แบบจําลองอาณาจักรมดมีการกระจายสัดสวนการลงทุนไปท่ีหุนหลาย ๆ ตัว แตแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรมจะเนนการลงทุน
ไปที่หุนแคบางตัวเทานั้น จึงทําใหแบบจําลองอาณาจักรมดมีผลของคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe ติดลบ และคามาตรวัด
ตามตัวแบบ Sharpe ของแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรมน้ันดีกวา 
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5. สรปุผล อภิปรายผลการวิจัย และขอเสนอแนะ

5.1 สรุปผลและอภิปรายผลการวิจัย 
เนื่องจากผูวิจัยไดเล็งเห็นถึงปญหาของผูเกษียณอายุที่มีจํานวนเพ่ิมข้ึนในทุก ๆ ป ซึ่งในวัยเกษียณยังมีคาใชจายใน

การดูแลตัวเองอีกมาก ดังน้ันงานวิจัยน้ีจึงไดทําการวางแผนการลงทุนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย (SET) เพื่อเปน
แนวทางในการวางแผนการลงทุนกอนวัยเกษียณ ทางผูวิจัยเก็บขอมูลของผลประกอบการของหุนในตลาดหลักทรัพยแหง
ประเทศไทย (SET) และสังเคราะหหาปจจัยสําคัญที่ใชวิเคราะหหลักทรัพยมา 4 ปจจัย ไดแก อัตราสวนทางการเงินที่
เปรียบเทียบระหวางราคากับกําไร (Price to Earnings Ratio, P/E), อัตราผลตอบแทนผูถือหุน (Return on Equity, ROE), 
อัตราสวนหนี้สินตอสวนของผูถือหุน (Debt to Equity Ratio, D/E), อัตราสวนกําไรตอหุน (Earnings Per Share, EPS) 
จากนั้นทําการกําหนดคะแนนประสิทธิภาพของทั้ง 4 ปจจัย ออกเปน 5 ระดับ ดังนี้ ระดับที่ 1 คือ แย ระดับที่ 2 คือ พอใช 
ระดับที่ 3 คือ ปานกลาง ระดับที่ 4 คือ ดี และระดับที่ 5 คือ ดีมาก แลวคํานวณคะแนนประสิทธิภาพของหุนแตละตัว เพื่อ
คัดเลือกหุน 10 อันดับแรกที่มีคะแนนประสิทธิภาพสูงสุด และทําการเก็บขอมูลราคาหุนรายวันในแตละปเปนเวลา 10 ป ของ
หุนทั้ง 10 ตัวนั้น และไดแบงขอมูลเปนสามชุด คือ ชุดขอมูลการเรียนรู ป 2553 – 2559 ชุดขอมูลตรวจสอบ ป 2560 กับ ป 
2561 และชุดขอมูลทดสอบ ป 2562 แลวนําชุดขอมูลการเรียนรูมาหาสัดสวนการลงทุนโดยใชแบบจําลองอาณาจักรมด และ
แบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรม จากนั้นนําสัดสวนการลงทุนที่ไดมาหาอัตราผลตอบแทนและความเสี่ยงโดยใชชุดขอมูลตรวจสอบ
และชุดขอมูลทดสอบ แลวทําการเปรียบเทียบผลการลงทุนของทั้งสองแบบจําลอง โดยการหาคาสวนเบ่ียงเบนมาตรฐาน 
(Standard Deviation) แบบจําลองที่ไดคาสวนเบี่ยงเบนนอยที่สุดแสดงวามีการกระจายตัวของขอมูลนอยและจะถือวา
แบบจําลองน้ันดี ผลจากการเปรียบเทียบสวนเบี่ยงเบนมาตรฐานของท้ังสองแบบจําลอง สรุปไดวาแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรม 
(Genetic Algorithm) ดีกวาแบบจําลองอาณาจักรมด (Ant Colony Optimization) เพราะมีคามาตรวัดตามตัวแบบ 
Sharpe (Sharpe Ratio) ในชุดขอมูลการเรียนรู (ซึ่งเปนขอมูลของราคาหุนท่ีใชไดในการลงทุนระยะยาว) สูงกวา และคาสวน
เบี่ยงเบนมาตรฐานของคามาตรวัดตามตัวแบบ Sharpe นอยกวา ดังนั้นแบบจําลองวิธีเชิงพันธุกรรมจึงเหมาะสมกวาในการ
นํามาใชวางแผนหาสัดสวนในการลงทุนกอนวัยเกษียณ 

5.2 ขอเสนอะแนะ 
จากการดําเนินงานสรางระบบเพ่ือการคัดเลือกหุนจากผลประกอบการนั้นมีขอจํากัดในการวิเคราะห เนื่องจากเปน

ระบบในรูปแบบของโปรแกรมประเภท Spreadsheet ซึ่งเปนการทํามือ แตหากในอนาคตสามารถพัฒนาใหเปนโปรแกรม
รูปแบบออนไลนใหแกนักลงทุนจะสามารถลดขั้นตอนการวิเคราะหได และนอกจากปจจัยท่ีใชวิเคราะหในงานวิจัยนี้ ยังมีปจจัย
อื่นๆ เชน สภาวะเศษฐกิจ สังคม และการเมืองของประเทศ ซึ่งมีสวนสําคัญที่สงผลกระทบตอการลงทุน ดังนั้นงานวิจัยใน
อนาคตควรนําปจจัยอื่นๆ ที่เกี่ยวของนอกจากน้ีมาพิจารณาเพิ่มเติมเพื่อเพ่ิมประสิทธิภาพมากยิ่งข้ึน 

6. เอกสารอางอิง
จิรพร สุเมธีประสิทธิ์. (2558). [ออนไลน]. ความรูความเขาใจในระบบบริหารความเส่ียงและควบคุมภายใน . [สืบคนเม่ือ

วันท่ี15 มีนาคม 2563].  จาก http://www.cca.kmitl.ac.th/ 
จิระศักดิ์ ชาบาง. (2559). การประยุกตใชวิธีอาณาจักรมดกับการจัดลําดับการผลิตแบบไหลลื่นที่มีเวลาการผลิตไมแนนอน. 

วิทยานิพนธวิศวกรรมศาสตรมหาบัณฑิต สาขาวิชาวิศวกรรมอุตสาหการ มหาวิทยาลัยธรรมศาสตร. 
จุฑามาศ ใจทน. (2555). กลยุทธการซ้ือขายหลักทรัพยนักลงทุนรายยอยในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทยในชวงป 

2554.  วิทยานิพนธบริหารธุรกิจมหาบัณฑิต มหาวิทยาลัยกรุงเทพ. 
ทวีชัย เวชคุณานุกูล อรไท ช้ัวเจริญ และพรมนัส สิริธรังศรี. (2561). ความสัมพันธระหวางอัตราสวนทางการเงินกับราคาหุน

สามัญในธุรกิจหมวดพลังงานและสาธารณูปโภคที่จดทะเบียนในตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทย . คณะ
บริหารธุรกิจ คณะวิทยาศาสตร มหาวิทยาลัยรามคําแหง. 

มหาวิทยาลัยสวนดุสิต. (2561). คูมือการบริหารความเส่ียง. คณะอนุกรรมการดานความเสี่ยง  มหาวิทยาลัยสวนดุสิต. 
รุณี ไกรทอง. (2557). ขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรมท่ีมีวิวัฒนาการทํางานรวมกันเพ่ือสรางกลยุทธซื้อขายหลักทรัพย. คณะสถิติ

ประยุกต สถาบันบัณฑิตพัฒนบริหารศาสตร. 

387



The 12th NPRU National Academic Conference   
Nakhon Pathom Rajabhat University | Nakhon Pathom | Thailand | 9 - 10 July 2020

10 | King's Philosophy and Research for Life Balance in Disruptive Technology Era 

สรรเพ็ชญ ไชยศิลปสงัข และอุดม จันทรจรัสสุข. (2554). A Modified Ant Colony Algorithm for Job Shop Scheduling 
Problem. การประชุมวิชาการขายงานวิศวกรรมอุตสาหการ, 42-48.  

สุธีรา อัศวสุนทรางกูร. (2560). การเปรียบเทียบประสิทธิภาพการลงทุนในกองทุนรวมหุนไทยดวยกลยุทธ Dollar Cost 
Averaging (DCA) กับกลยุทธ Lump Sum (LS). การคนควาอิสระเศรษฐศาสตรมหาบัณฑิต สาขาวิชา
เศรษฐศาสตรธุรกิจ มหาวิทยาลัยธรรมศาสตร. 

หองเรียนนักลงทุน. (2562). [ออนไลน]. บริหารพอรตอยางไรใหประสบความสําเร็จ. [สืบคนเมื่อวันที่ 1 ตุลาคม 2562]. จาก  
https://www.set.or.th/set/education 

อาภากร วนเศรษฐ. (2559).  ผลกระทบอัตราสวนทางการเงินตอราคาหลักทรัพยที่จดทะเบียนในตลาดหลักทรัพย: กรณี
ประเทศไทยและอินโดนีเซีย.  วิทยานิพนธวิทยาศาสตรมหาบัณฑิต, คณะพาณิชยศาสตรและการบัญชี, สาขาวิชา
การบริหารการเงิน, มหาวิทยาลยัธรรมศาสตร. 

Alzheimancer. (2017). [Online]. วัดประสิทธิภาพการบริหาร Portfolio ดวย Sharpe Ratio. [สืบคนเมื่อวันที่ 1 
ตุลาคม 2562]. Available: https://medium.com/@Alzheimancer 

Chang, Y.H.  Sheng, M.  (2017).  Incorporating Markov decision process on genetic algorithms to formulate 
trading strategies for stock markets. Applied Soft Computing. 

Goldberg  D.E. (1989). [Online]. Genetic Algorithms in Search, Optimization, and Machine Learning. 
[Retrieved on December 1, 2019]. Available : https://kapitaennem0.wordpress.com 

Sitdhibong A. (2016). [Online]. Swarm Intelligence. Retrieved on [Retrieved on December 1, 2019]. 
Available : https://we.in.th 

388




