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บทคัดยอ 

 
งานวิจัยน้ีเปนการนําเสนอการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลการทํานายทิศทางราคาหุนของกลุมธุรกิจการเงิน

และกลุมทรัพยากร โดยใชอัลกอริธึมที่ไดรับความนิยมมากในงานวิจัยดวยกัน 3 ประเภทคือ ระบบฟซซี ระบบอนุมานฟซซี              
บนฐานโครงขายปรับตัวได และโครงขายประสาทเทียมแบบหลายชั้น โดยใชขอมูลการซ้ือขายจากตลาดหลักทรัพยแหง
ประเทศไทยของกลุมธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร ซ่ึงทั้งสองกลุมน้ีเปนกลุมที่มีปริมาณซ้ือขายมากที่สุดและติด 10 อันดับ
แรกตามดัชนีราคาหลักทรัพย SET50 ในการนําไปใชในการสอนและการทดสอบของโมเดลที่สรางขึ้นจากทั้ง 2 กลุมๆ ละ                
5 โมเดล และทําการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลดวยคาการทํานายถูกตองและคาความคลาดเคล่ือนในแตละโมเดล 
ผลของการวิจัยพบวา โมเดลที่สรางดวย โครงขายประสาทเทียมแบบหลายชั้นเปนโมเดลที่มีประสิทธิภาพดีที่สุด  
 
คําสําคัญ: ทํานายทิศทางราคาหุน ระบบฟซซี ระบบอนุมานฟซซีบนฐานโครงขายปรับตัวได โครงขายประสาทเทียมแบบ

หลายชั้น 
 

Abstract 
 

This paper proposes to compare the performance of the prediction models of stock price 
direction for  financial group and resource group by using 3 popular algorithms in data mining research, 
which are Fuzzy System, Adaptive Network-Based Fuzzy Inference System (ANFIS) and Multilayer 
Perceptron (MLP). The data set is from the Stock Exchange of Thailand emphasis on financial group and 
resource group. Both of these groups are the most traded and are on the first top 10 index securities of 
SET50. This histological data is used for teaching and testing for 5 different models generating in each 
group. In addition, the values of prediction accuracy and Mean Square Error (MSE) are used to evaluate 
and compare the performance of the models. The results of the study shows that Multilayer Perceptron 
model is outperform. 
 
Keywords: Stock Price Direction Prediction, Fuzzy System, Adaptive Network-Based Fuzzy Inference 

System (ANFIS),  Multilayer Perceptron (MLP) 
 
1. ความเปนมาและความสําคัญของปญหา 
 

โดยทั่วไปการวิเคราะหหุนในตลาดหลักทรัพยเปนเรื่องที่ซับซอนและทําไดยากในการพยากรณราคาดัชนีหรือราคา
หุนหลักทรัพยไดอยางถูกตองแมนยํา เน่ืองจากตลาดหลักทรัพยมีความออนไหวและแปรเปล่ียนไปตามปจจัยตางๆ ที่มี
ผลกระทบตอราคาหุนทั้งในดานบวกและในดานลบ อาทิเชน ปจจัยทางการเมือง อัตราเงินเฟอ อัตราแลกเปล่ียนเงินตรา
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ตางประเทศ และอัตราดอกเบี้ย เปนตน  นักลงทุนและนักวิเคราะหหุนจึงตองอาศัยหลักการและเทคนิคตางๆ ในการวิเคราะห
หุนทั้งในระยะส้ันและระยะยาว เพื่อใหไดรับผลตอบแทนหรือทําการเก็งกําไรใหไดมากที่สุด และดวยเหตุน้ีจึงมีการนําเทคนิค
ตางๆเขามาชวยในการวิเคราะหและพยากรณขอมูลตลาดหุนซ่ึงมีปริมาณขอมูลหลักทรัพยในการซ้ือขายในแตละ วันเปน
จํานวนมาก ดั้งน้ัน การนําเทคนิคดาตาไมน่ิง ซ่ึงเปนกระบวนการเพื่อกล่ันกรองขอมูลขนาดใหญที่มองความสําคัญของขอมูล
และแนวโนมของขอมูล เพื่อใหสามารถนําขอมูลที่กล่ันกรองไดนําไปใชประโยชนในการวิเคราะห และสนับสนุนการตัดสินใจ 
รวมทั้งการนําไปใชในการพยากรณราคาหุนใหไดอยางมีประสิทธิภาพ 

 
2. งานวิจัยและทฤษฏีที่เกี่ยวของ 
 

ตั้งแตอดีตจนถึงปจจุบันยังคงมีการวิจัยและนําเสนอวิธีการในการประมวลผลหาอัตราผลตอบแทน หรือนําเสนอ
แบบจําลองที่สรางดวยเทคนิคตางๆที่สามารถใชในการพยากรณหรือการทํานายคาไดอยางมีประสิทธิภาพใหไดมากที่สุด ซ่ึง
การสรางแบบจําลองในการวิเคราะหและพยากรณหุนในตลาดหลักทรัพยเพื่อนํามาชวยในการตัดสินใจในการซ้ือ-ขายหุนที่ใช
ในงานวิจัยที่ผานมาสามารถแบงออกเปน 2 แนวทาง คือแนวทางสถิติ ไดแกวิธี Multiple Regression, Autoregressive 
Integrated Moving Average (ARIMA) และ Generalized Autoregressive Conditional Heteroskedasticity (GARCH) 
เปนตน สวนอีกแนวทางคือปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence) ไดแกวิธีโครงขายประสาทเทียม (Artificial Neural 
Networks: ANN) และระบบอนุมานฟซซีบนฐานโครงขายปรับตัวได (Adaptive Network-Based Fuzzy Inference 
System: ANFIS) เปนตน  

แนวทางสถิติ เปนวิธีการที่ใชในงานวิจัยมานาน อาทิเชน ผูวิจัย [1] นําเสนอการสรางแบบจําลองการทํานายหุนดวย
ขั้นตอน 3 วิธี  โดยในขั้นตอนแรกใชวิธี Multiple Regression ในการคัดเลือกขอมูลทางดานเศรษฐกิจและการเงินที่มีความ 
สัมพันธกันอยางสูงแลวนําผลที่ไดไปใชในการสรางแบบจําลองตอไป ซ่ึงในขั้นตอนที่สองเปนการสรางแบบจําลองดวยวิธีฟซซี
ชนิดที่สอง (Fuzzy type 2) จากน้ันทําการสรางแบบจําลองการทํานายตอดวยวิธีนิวรอลฟซซีชนิดที่สองในขั้นตอนที่สาม ซ่ึง
ผลที่ไดพบวาวิธีนิวรอลฟซซีชนิดที่สองมีประสิทธิภาพการทํานายที่ดีกวาวิธีนิวรอลและฟซซีแบบธรรมดา ในทํานองเดียวกัน
งานวิจัย [2] ใชวิธี Stepwise Regression ในการคัดเลือกตัวแปรขอมูลที่มีนัยสําคัญในการนําไปสูขบวนการสรางแบบ จําลอง
การทํานายดัชนีตลาดหลักทรัพยเตหะราน (TEPIX) สวนวิธี Integrated Moving Average (ARIMA)  พบวาในงานวิจัย [3] 
แสดงการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจําลองในการพยากรณราคาหุนที่สรางดวยวิธี Hybrid,  SVM และ ARIMA จาก
ขอมูลหุนของ 10 บริษัท ผลปรากฏวาวิธีการ Hybrid ไดผลการพยากรณที่ดีกวาวิธี SVM และ ARIMA  และอีกหน่ึงวิธีที่นิยม
ใชในการพยากรณผลตอบแทนทางการเงินแบบอนุกรมเวลา [4] คือ วิธี Generalized Autoregressive Conditional 
Heteroskedasticity (GARCH) โดยงานวิจัย [5] ไดสรางแบบจําลอง GARCH โดยใช Quantile Regression เปนเงื่อนไขใน
การเพิ่มประสิทธิภาพในการพยากรณที่ไดผลดีกวา GARCH แบบธรรมดา อยางไรก็ตามวิธีการดังกลาวขางตนน้ีเหมาะสําหรับ
การสรางแบบจําลองบนสมมุติฐานที่ตัวแปรขอมูลเปนแบบเชิงเสนที่มีการกระจายตัวของขอมูลเปนแบบปรกติ  (Normal 
Distribution) 

แนวทางปญญาประดิษฐ (AI) เปนแนวทางที่นิยมใชในงานวิจัยในปจจุบันมากที่สุด ดวยเหตุที่แนวทางน้ีเปนวิธีการที่
มีความยืดหยุนและสามารถแกปญหาในเรื่องขอกําจัดบนสมมุติฐานตามแนวทางสถิติดังกลาว ในการสรางแบบจําลองเม่ือ
ขอมูลมีลักษณะเปนแบบอนุกรมเวลาที่มีรูปแบบที่คอนขางซับซอนในเรื่องของการหาแนวโนมที่อาจมีการเปล่ียนแปลงรูป
แบบอยางฉับพลันหรือไมคงที่อันเน่ืองมาจากตัวแปรขอมูลอาจไมเปนแบบเชิงเสนหรือขอมูลมีการกระจายตัวในรูปแบบอ่ืนๆที่
ไมเปนแบบปรกติ เชนเปนแบบ Exponential Distribution เปนตน ซ่ึงงานวิจัย [6] ไดสรุปผลวาวิธีการใชปญญาประดิษฐมี
ประสิทธิภาพเหนือกวาวิธีการทางสถิติในเรื่องขอจํากัดดังกลาวขางตน จากการศึกษางานวิจัยที่ใชแนวทางนี้ในการสราง
แบบจําลองการพยากรณหรือการทํานายในเรื่องดัชนีราคาหุนหลักทรัพยน้ันพบวาวิธีการที่นิยมใชกันมากที่สุดคือวิธีโครงขาย
ประสาทเทียม (Artificial Neural Networks : ANN) จากงานวิจัย [7] ไดทําการสํารวจจากบทความงานวิจัยประมาณ 100 
บทความพบวา วิธี Feed Forward Neural Network (FFNN) เปนวิธีที่นิยมใชมากถึง 60%  และโดยสวนมากผูวิจัย [1, 6, 
9] ใชวิธี Neural Networks เปนหน่ึงในหลายๆวิธีในการสรางแบบจําลองในการทํานายราคาหุนเพื่อเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพกับวิธีอ่ืนๆ ในขณะเดียวกันวิธีระบบอนุมานฟซซีบนฐานโครงขายปรับตัวได (Adaptive Network-Based Fuzzy 
Inference System : ANFIS) ก็เปนอีกวิธีการหน่ึงที่ใหผลในการสรางแบบจําลองที่มีประสิทธิภาพและนิยมใชกันอยาง
กวางขวาง ซ่ึงงานวิจัย [8] ไดเสนอการใช ANFIS ในการพยากรณราคาหุนระยะส้ันในตลาดหลักทรัพยเอเธนส (ASE) และ
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ตลาดหลักทรัพยนิวยอรก (NYSE) นอกจากน้ียังพบวามีงานวิจัยที่ใชวิธีระบบกฎฟซซี (Fuzzy Rule Based System) โดย
ผูวิจัย [6] ไดสรางแบบจําลองการวิเคราะหตลาดหลักทรัพยดวยวิธีระบบกฎฟซซีชนิด Takagi-Sugeno-Kang (TSK) แลวทํา
การปรับแตงแบบจําลองดวยวิธี ANFIS เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพแบบจําลองใหดีขึ้น สวนผูวิจัย [10] ทําการเปรียบเทียบ
แบบจําลองในการทํานายราคาหุนในตลาดหลักทรัพยไตหวัน (TSI) ที่สรางขึ้นมาดวยกัน 3 วิธีคือ BP Neural Network, 
Multiple Regression และTSK Fuzzy อยางไรก็ตาม จากการศึกษาบทความงานวิจัยตางๆ เหลาน้ีจะพบวายังไมสามารถ
สรุปไดชัดเจนวาการสรางแบบจําลองการทํานายราคาหุนดวยวิธีใดจะมีประสิทธิภาพดีที่สุด เน่ืองจากลักษณะขอมูลของ
หลักทรัพยและตลาดหลักทรัพยในแตละที่ที่นํามาวิจัยก็ไมเหมือนกันทีเดียว 

ดังน้ันสําหรับงานวิจัยน้ีผูเขียนมีความสนใจวิธีการที่ใชในการสรางแบบจําลองการทํานายราคาหุนตามแนวทาง
ปญญาประดิษฐ  โดยจะทําการวิจัยในเชิงการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแบบจําลองในการทํานายทิศทางราคาหุนของกลุม
ธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร ดวยวิธีระบบกฎฟซซีชนิด Memdani และ Takagi-Sugeno-Kang (TSK) วิธีระบบอนุมาน
ฟซซีบนฐานโครงขายปรับตัวได (Adaptive Network-Based Fuzzy Inference System: ANFIS) และวิธีโครงขายประสาท
เทียมหลายชั้นแบบยอนกลับ (Multilayer Perceptron with Back Propagation: BP MLP) เพื่อใหเหมาะสมกับขอมูลที่มี
การแบงกลุม (Supervised Learning Data) และนําไปใชในการสรางโมเดลการจําแนกประเภท (Classification) ทิศทาง
ราคาหุนดวยอัลกอริธึมที่ไดรับความนิยมมากในงานวิจัยตางๆ ดวยกัน  3  ประเภทดังตอไปน้ี   
  

2.1 ระบบฟซซี (Fuzzy System) 
ระบบฟซซี  เปนวิธีการในการที่จะแสดงองคความรูของมนุษยในรูปแบบกฎ (Rules)  หรือรูปแบบฐานกฎ ถา – 

ดังน้ัน (IF – Then Rule Based Form) ซ่ึงเปนที่นิยมในระบบปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence)  ระบบกฎฟซซ่ีที่ใชมี 
2 ประเภท คือ ประเภท Nonadditive Rule Model ไดแกรูปแบบ Mamdani  โดยรวมผลการอนุมานของกฏ  โดยวิธีการ
ซอนทับจากกฏหลายๆ ขอ  อีกประเภทคือ Additive Rules  Model  ไดแก รูปแบบ Takagi-Sugeno-Kang : TSK และ 
Standard Adaptive Model : SAM  ซ่ึงมีการอนุมานแบบรวมคานํ้าหนักจากหลายๆ กฏ เพื่อรวมเปนขอสรุปสุดทาย [11]   

 

2.2 ระบบอนุมานฟซซีบนฐานโครงขายปรับตัวได (Adaptive Network-Based Fuzzy Inference System: 
ANFIS) 

เปนระบบผสมเอาสวนคุณสมบัติในการเรียนของนิวรอนเน็ตเวิรคกับคุณสมบัติของการใชงานดานการอธิบายการ
ตัดสินใจดวยกฎฟซซีเขาดวยกันเปนระบบผสานแบบอัฉริยะตัวหน่ึงที่รูจักกันมาก โดยวิธีปรับความลาดชัน (Gradient 
Method) และวิธีประเมินกําลังสองนอยสุด (Least Squares Estimate) เพื่อปรับพารามิเตอรในแตละรอบของการเรียนรู
แบบผสมผสานน้ีแยกเปนการคํานวณไปขางหนา (Forward Pass) เพื่อหาคาเอาตพุต และหาคาผิดพลาด และการคํานวณ
ยอนหลัง (Backward Pass) อัตราสวนคาผิดพลาดเทียบกับตัวแปรที่โหนดเอาตพุต จะแผกระจายยอนกลับไปอินพุต โดยปรับ
คาพารามิเตอรตามวิธีความลาดชันที่สุด (Steepest Decent Method) และวิธีประเมินกําลังสองนอยที่สุด [11]   

 

2.3 โครงขายประสาทเทียมแบบหลายช้ัน (Multilayer Perceptron: MLP) 
Multilayer Perceptron : MLP เปนโครงขายประสาทเทียมที่มีการทําวิจัยมากที่สุด  เน่ืองจากปญหาที่มีความ

ซับซอนน้ันไมสามารถแกไดดวยการใชนิวรอนเพียงนิวรอนเดียว การใชหลายๆ นิวรอนจึงเปนที่มาของการเกิดรูปแบบ MLP  
ซ่ึงการทํางานของ MLP นิวรอนเอาตพุตจากชั้นกอนหนาจะถูกสงตอไปยังนิวรอนอินพุตของชั้นถัดไป  ซ่ึงอาจจะมีมากกวาหน่ึง
ชั้น  หรือหลายๆ  นิวรอนในชั้นซอน  ในการสงจากอินตพุต  ไปยังเอาตพุตน้ีเรียกวา  Feed  Forward  ในการเรียนรูของ 
MLP จะใชอัลกอริธึมแบบ Backward  Propagation (BP)   

 
3. ข้ันตอนการดําเนินงาน 
 

3.1 การเลือกและวิเคราะหขอมูล 
งานวิจัยน้ีใชขอมูลทีเ่ก็บบันทึกการซ้ือขายหุนประจําวันจากตลาดหลักทรัพยไทย ตั้งแตวันที่ 4 มกราคม 2553 จนถึง 

วันที่ 15 มิถุนายน 2555 [12] ซ่ึงประกอบไปดวย 21 คุณลักษณะพิเศษ (Features) ไดแก Symbol, data_date, 
price_prior, price_open, price_high, price_low, price_close, price_change, price_change_percent, 
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price_average, price_bid, price_offer, volume_share, value_baht, market_capital, pe, pbv, dividend_yield, 
turnover_ratio, par และ listed_shares ตามขอมูลจากตลาดหลักทรัพยแหงประเทศไทยสามารถแบงประเภทหลักทรัพย
ออกเปน 8 กลุมดังน้ี [13]  

• กลุมเกษตรและอุตสาหกรรมอาหาร ไดแก ธุรกิจการ เกษตร อาหารและเครื่องดื่ม 
• กลุมสินคาอุปโภค บริโภค ไดแก ของใชในครัวเรือนและสํานักงาน ของใชสวนตัวและเวชภัณฑ และแฟชั่น 
• กลุมธุรกิจการเงิน ไดแก ธนาคาร เงินทุนและหลักทรัพย ประกันภัยและประกันชีวิต 
• กลุมสินคาอุตสาหกรรม ไดแก ปโตรเคมีและเคมีภัณฑ วัสดุอุตสาหกรรมและเครื่องจักรบรรจุภัณฑ กระดาษ

และวัสดุการพิมพ และยานยนต 
• กลุมอสังหาริมทรัพยและกอสราง ไดแก วัสดุกอสรางพัฒนาอสังหาริมทรัพย และกองทุนรวมอสังหาริมทรัพย 
• กลุมทรัพยากร ไดแก พลังงานและสาธารณูปโภค และเหมืองแร 
• กลุมบริการ ไดแก พาณิชย การทองเที่ยวและสันทนาการ การแพทย ส่ือและส่ิงพิมพ บริการเฉพาะกิจ ขนสง

และโลจิสติกส 
• กลุมเทคโนโลยี ไดแก เทคโนโลยีสารสรเทศและการส่ือสาร และชิ้นสวนอิเล็กทรอนิกส 

 

3.2 การออกแบบระบบ 
โมเดลที่ใชในการจําแนกประเภท (Classification) ที่เลือกใชจะเปนโมเดลที่ใชขอมูลที่มีการจําแนกคลาสตามทิศทาง

ราคาหุนหรือเปนการสรางโมเดลจากขอมูลที่มีการเรียนรูแบบ Supervised Learning โดยในการทดลองจะใชขอมูล
หลักทรัพย จากกลุมธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร ซ่ึงเปนกลุมที่มีการซ้ือขายหลักทรัพยที่มีมูลคาขนาดใหญจากการจัดทํา
ดัชนีราคาหลักทรัพย SET50 โดยเลือกใชขอมูลหลักทรัพยจาก 10 อันดับแรกเทาน้ัน [14], [15] ในทุกๆโมเดล เพื่อทําการวัด
ประสิทธิภาพและความนาเชื่อถือภายใตขอมูลในแตละกลุม 

 

3.3 การเตรียมขอมูล 
• ทําการคัดเลือกขอมูลหลักทรัพยออกเปน 2 กลุม คือกลุมธุรกิจการเงิน ไดแกหลักทรัพย SCB, KBANK, BBL 

และ KTB และกลุมทรัพยากร ไดแกหลักทรัพย PTT และ PTTEP โดยนําขอมูลหลักทรัพยทุกเรคคอรดทั้งหมดในแตละ
หลักทรัพยออกมาโดยไมมีการสุมหรือคัดทิ้ง  

• ทําการคัดกรอง Features ที่ไมมีความสําคัญในการประมวลผลซ่ึงเปนขอมูลที่เปนตัวอักษร วันที่ และเปน
คาคงที่ จํานวน 4 Features ไดแก Symbol, data_date, par และ listed_shares 

• ทําการคัดกรอง Features ดวยวิธีการคํานวณหาคา Information Gain และ Gain Ratio ซ่ึง Features ใดที่
มีค า  Gain เปนศูนยจะถูกคัดออก ผลการคัดกรอง  Features ที่ มีค าไม เท ากับศูนย  คื อ price_change และ 
price_change_percent เทาน้ัน  

• ทําการแปลง Class Label โดยใช Feature price_change เปนเกณฑในการจัดกลุม โดยถา price_change 
มีคาเปนศูนย  หมายถึงราคาหุนเทาเดิม Class เปน 0 ถา price_change มีคานอยกวาศูนย  หมายถึงราคาหุนลดลง Class 
เปน 1 และถา price_change มีคามากกวาศูนย  หมายถึงราคาหุนเพิ่มขึ้น Class เปน 2 ตามลําดับ 
 

3.4 การสรางและการทดสอบระบบ 
ทําการสรางระบบการทดสอบโดยใชขอมูลที่ผานขบวนการ Cleaning Data แลวออกเปน 2 กลุมแลวนําขอมูลในแต

ละกลุม ทําการสอนและทดสอบโมเดลในแตละวิธีดวยชุดขอมูลเดียวกันในทุกๆ โมเดล ทําการคํานวณหาคา Prediction 
Accuracy และ Mean Square Error (MSE) ของทุกๆ โมเดลที่ใชในการทํานายทิศทางราคาหุนซ่ึงมีการสรางโดยใช  
MATLAB ดังตอไปน้ี 

3.4.1 สรางโมเดล Fuzzy Rule Base System ทําการสรางระบบฟซซีอัตโนมัติทั้งแบบ Mamdani และแบบ 
TSK ดังน้ี 

โมเดลที่ 1: สรางระบบฟซซี แบบ Mamdani ซ่ึงจะใชวิธี Aggregation แบบ Max  
โมเดลที่ 2: สรางระบบฟซซี แบบ TSK ซ่ึงจะใชวิธี Aggregation แบบ Sum 

3.4.2 สรางโมเดล Adaptive Network -Based Fuzzy Inference System (ANFIS) ทําการปรับแตงระบบ
ฟซซีอัตโนมัติแบบ TSK ดวย ANFIS  
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โมเดล : สราง ANFIS Based TSK Fuzzy 
3.4.3 สรางโมเดล  Multilayer Perceptron  (MLP)  แบบ Feed- Forward  Back Propagation ทําการ

สราง Model โดยมีการกําหนดคาการสอน (Training Function) แบบ TRAINLM (Liebenberg Marquardt) การเรียนรู 
(Learning Function) แบบ LEARNGDMการวัดความผิดพลาด ใช Mean Square Error (MSE) และมีฟงกชันการถายโอนใน
ชั้นเอาตพุต (Output Layer) แบบ Binary Linear (PURELIN) ทั้งน้ีทําการสรางโมเดล MLP ที่มีคุณลักษณะที่แตกตางกัน 2 
แบบดังน้ี 

โมเดลที่ 1: ฟงกชันการถายโอนในชั้นซอน (Hidden Layer) แบบ Sigmoid (LOGSIG)   
โมเดลที่ 2: ฟงกชันการถายโอนในชั้นซอน (Hidden Layer) แบบ 2 ชั้น คือ แบบ Sigmoid (LOGSIG) 

และแบบ TAN Sigmoid (TANSIG) ตามลําดับ 
 

4. ผลการดําเนินงาน 
 

ผลของการทดสอบโดยคํานวณคา  Prediction Accuracy และ Mean Square Error (MSE) ของทุกๆ โมเดลใน
กลุมธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร ดวยอัลกอริธึมที่แตกตางกันจํานวนกลุมละ 5 โมเดล ไดผลตามตารางที่ 1 และตารางที่ 2 
ซ่ึงจะพบวาผลจากทั้ง 2 ตารางน้ี โมเดลที่ใหคา Prediction Accuracy สูงที่สุด คือ โมเดล Multilayer Perceptron (MLP) 
ทั้งแบบ 2 ชั้น และ 3 ชั้น โดยที่โมเดล MLP แบบ 3 ชั้น ทั้งในกลุมธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร จะใหคาความคลาด
เคล่ือนที่ต่ํากวาโมเดล MLP แบบ 2 ชั้น ในทํานองเดียวกัน โมเดล MLP และโมเดล ANFIS ในกลุมธุรกิจการเงิน ใหคาความ
ถูกตองในการทํานายทิศทางราคาหุนสูงถึงรอยเปอรเซ็นต ในขณะที่โมเดล MLP ในกลุมทรัพยากรใหคาความถูกตองเกือบรอย
เปอรเซ็นต (99%) สวนโมเดลแบบ ANFIS ใหผลแตกตางจากกลุมธุรกิจการเงินทีโ่มเดลน้ีใหผลดีพอกับโมเดล MLP  อยางไรก็
ตามโมเดล ANFIS ในกลุมทรัพยากรใหคาความถูกตองในการทํานายถูกต่ํากวาโมเดล MLP เกือบ 18%  
 
ตารางที่ 1 ผลการทดสอบของโมเดลทั้ง 5 ประเภทในกลุมธุรกิจการเงิน 

 
 
ตารางที่ 2: ผลการทดสอบของโมเดลทั้ง 5 ประเภทในกลุมทรัพยากร 
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5. สรุป 
 

งานวิจัยน้ีไดสรางโมเดลจากอัลกอริธึมที่แตกตางกันจํานวน 5 โมเดลในกลุมธุรกิจการเงินและกลุมทรัพยากร                   
เพื่อแสดงการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของโมเดลที่ใชในการทํานายทิศทางราคาหุนในแตละกลุมซ่ึงผลของการวิจัยน้ีพบวา 
โมเดลในกลุมประเภท Multilayer Perceptron (MLP) แบบ Feed Forward ที่มีการเรียนรูแบบ Back Propagation (BP) 
จะเปนโมเดลที่มีประสิทธิภาพในการทํานายทิศทางราคาหุนดีที่สุดในทั้งสองกลุม จึงสามารถสรุปไดวาโมเดล MLP แบบ BP 
เปนโมเดลที่ดีที่สุดที่สามารถนําไปใชในการทํานายทิศทางราคาหุนในตลาดหลักทรัพยไทยที่ใหความถูกตองสูงและมีคาความ
คลาดเคล่ือนต่ํา 

ขอมูลหลักทรัพยที่ใชในงานวิจัยน้ีเปนการนําขอมูลในอดีต (Histological Data) มาทําการวิเคราะหเพียงดานเดียว 
ซ่ึงอาจไมเพียงพอในแงมุมดานการวิเคราะหกับลักษณะขอมูลราคาหุนที่มีความออนไหวตอปจจัยตางๆ ที่ควรนํามาใชรวมใน
การวิเคราะห เพื่อใหเกิดการใชขอมูลที่เปนปจจัยสําคัญจากหลายๆ ดานในแบบอนุกรมเวลา (Time Series) ดังน้ันเพื่อใหการ
วิเคราะห และการพยากรณราคาหุนสอดคลองกับสถานการณจริง ผูวิจัยจึงขอเสนอแนะใหผูที่สนใจในการตอยอดงานวิจัยน้ี
ควรนําปจจัยเก่ียวกับคาดัชนีราคาตางๆ ที่สัมพันธกันทั้งในดานเวลา หรือปจจัยอ่ืนๆ ที่มีผลตอราคาหุ น นํามาใชในการ
วิเคราะหเพื่อเพิ่มประสิทธิภาพในการสรางโมเดลการทํานายราคาหุนที่ครบถวนสมบูรณขึ้น 
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