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บทคัดย่อ 
 

วิจัยนี้มีวัตถุประสงค์ 1) เพื่อศึกษาเทคนิคกลุ่มก้อนข้อมูลแบบการโหวตเสียงส่วนใหญ่และบูตสตรัปแอกเกรเกตติ้ง  
2) เปรียบเทียบประสิทธิภาพเทคนิคกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูลโดยน าเทคนิคเหมืองข้อมูล ขั้นตอนวิธีการเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด 
โครงข่ายประสาทเทียม ต้นไม้การตัดสินใจ ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน ด้วยการโหวตเสียงส่วนใหญ่และบูตสตรัปแอกเกรเกตติ้ง 
มาเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแต่ละเทคนิคข้างต้นกับชุดข้อมูลผู้ป่วยมะเร็งเต้านม ผลจากการศึกษาพบว่าวิธีที่ให้
ประสิทธิภาพที่ดีที่สุด คือ การโหวตเสียงส่วนใหญ่และบูตสตรัปแอกเกรเกตติ้งของโครงข่ายประสาทเทียมโดยให้ค่าความ
ถูกต้องในการจ าแนกเท่ากับ 97.66 ค่าระลึก 93.75 ค่าความแม่นย าเท่ากับ 96.4 รองลงมาคือ โครงข่ายประสาทเทียมให้ค่า
ความถูกต้องเท่ากับ 97.08 ค่าระลึก 93.75 ค่าความแม่นย าเท่ากับ 98.36 

 
ค าส าคัญ: เทคนิคกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูล ขั้นตอนวิธีการเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด โครงข่ายประสาทเทียม ต้นไม้การตัดสินใจ 
ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน แบบการโหวตเสียงส่วนใหญ่ บูตสตรัปแอกเกรเกตติ้ง 
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Abstract 
 

 The objectives of this research are to 1) study the majority vote ensemble and bootstrap 
aggregating techniques, and 2) compare the efficiency of the ensemble data classification using 4 data 
mining techniques including k-nearest neighbor, artificial neural network, decision tree, and support vector 
machine: with the majority vote ensemble and bootstrap aggregating techniques for classification of breast 
cancer patient data. The results of the study show that the method that gives the best performance is 
majority vote and bootstrap aggregating of the artificial neural network by giving a classification accuracy of 
97.66, a recall of 93.75 and a precision of 96.4. Followed by the artificial neural network give an accuracy 
of 97.08, a recall of 93.75 and a precision of 98.36. 
 
Keywords: ensemble classification, K-Nearest Neighbor, Neural Network, Decision tree, Support Vector 
Machine, Majority vote,Bagging 
 
1. บทน า 
 ปัจจุบัน นักวิจัยจ านวนมากได้ให้ความส าคัญกับปัญหาที่ต้องการวิธีการจ าแนกข้อมูลที่แม่นย า โดยการจ าแนกข้อมูล
นั้นมีด้วยกันหลายวิธี เช่น ขั้นตอนวิธีการเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด (K-Nearest Neighbor), โครงข่ายประสาทเทียม (Neural 
Network), ต้นไม้การตัดสินใจ (decision tree), ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machine : SVM) เป็นต้น  
 แต่ถึงแม้ว่าเทคนิคข้างต้นจะให้ผลลัพธ์ในการจ าแนกข้อมูลที่แม่นย าแต่โมเดลเดียว (Single Model) นั้นท าให้มีการ
ก าหนดกลุ่มของข้อมูลที่ใช้ในการเรียนรู้ รวมทั้งมีการก าหนดค่าพารามิเตอร์ที่ตายตัว บางครั้งเกิด ปัญหาความโน้มเอียง (Bias) 
ท าให้ได้ประสิทธิภาพที่  ไม่ดีนัก หนทางหนึ่งที่จะสามารถลดค่าความโน้มเอียงได้  คือการใช้วิธีการร่วมกันตัดสินใจ 
(Ensemble) ซึ่งสามารถ สร้างความหลากหลายและลดค่าความผิดพลาดที่เกิดจาก ความแปรปรวนได้ แนวความคิดหลักของ
วิธีการร่วมกัน ตัดสินใจคือการรวมเอากลุ่มของตัวจ าแนกข้อมูล เพื่อแก้ ปัญหาเดียวกันและผลลัพธ์ที่ได้จะมีความแม่นย าและ 
ความเที่ยงตรงมากกว่าการใช้โมเดลแบบเดี่ยว หากแต่วิธีการรวมกลุ่มถ้าจะให้มีประสิทธิภาพที่ดีได้นั้น  โดยทั่วไปแล้ว
ประสิทธิภาพของการรวมกลุ่มจะขึ้นอยู่กับความหลากหลาย และความแม่นย าของตัวแทนในการจ าแนกข้อมูล 
 ดังนั้นส าหรับงานวิจัยในครั้งนี้ ผู้วิจัยได้ให้ความส าคัญในการใช้ตัวเทคนิคกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูล เพื่อมาท าการ
เปรียบเทียบหาวิธีที่ให้ค่าแม่นย าสูงที่สุด โดยใช้เกณฑ์การประเมินด้วยค่า Accuracy, Precision และ Recall เป็นเกณฑ์ใน
การเปรียบเทียบหาวิธีที่ให้ค่าแม่นย าสูงที่สุด ส าหรับน าไปสร้างโมเดลใหม่ที่มีประสิทธิภาพด้านการจ าแนกข้อมูล  ได้ถูกต้อง
มากขึ้น 
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2.วัตถุประสงค์ 
 2.1 เพื่อศึกษาเทคนิคกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูล 
 2.2 เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพเทคนิคกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูล 
 
3.ทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
 3.1.ทฤษฎีที่เกี่ยวข้อง 
 ขั้ นตอนวิ ธี การ เพื่ อนบ้ านใกล้ที่ สุ ด  ( K-Nearest Neighbor : KNN) เป็นอัลกอริทึม ในการจัดกลุ่ มข้อมูล 
(Classification) โดยพิจารณาจากลักษณะเด่นของข้อมูล (Feature) โดยจะใช้วิธีการหาระยะห่าง (Distance) เพื่อหาข้อมูลที่
ใกล้เคียงกันมากที่สุด โดยค่า K จะระบุจ านวนของเพื่อนบ้านที่ใกล้ที่สุดที่จะน ามาใช้ในการจัดกลุ่มข้อมูล. 
 โครงข่ายประสาทเทียม (Neural Network) เป็นโมเดลการเรียนรู้ของเครื่องจักรที่จ าลองการท างานของระบบ
ประสาทเทียมในสมองของมนุษย์ โครงข่ายประสาทเทียมประกอบด้วยโนด (node) หรือเรียกว่าเซลล์ประสาท (neuron) ที่
เชื่อมต่อกันเป็นระบบเพื่อประมวลผลข้อมูล โดยโนดแต่ละตัวมีหน้าที่ค านวณและส่งผลลัพธ์ต่อไปยังโนดต่อไปในโครงข่าย 
 ต้นไม้การตัดสินใจ (decision tree) เป็นเทคนิคการเรียนรู้ของเครื่องจักรที่นิยมใช้ในงานที่เกี่ยวข้องกับการจัดกลุ่ม 
(classification) และการท านาย (prediction) โดยที่ผลลัพธ์ที่ได้จากการเรียนรู้นั้นจะเป็นต้นไม้แบบชั้นเปิด (open-layer) ที่
แบ่งกลุ่มข้อมูลออกเป็นกลุ่มย่อยๆ โดยอิงตามลักษณะของข้อมูลแต่ละคุณลักษณะ (feature) ที่ใช้ในการเรียนรู ้

ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machine: SVM) เป็นอัลกอริทึมการเรียนรู้ของเครื่องจักรที่ใช้ในการ
จ าแนกและประมวลผลข้อมูล โดยเฉพาะอย่างยิ่งในงานที่เกี่ยวข้องกับการจ าแนกข้อมูล ตัวแบบของ SVM จะเรียนรู้โดยการใช้
ตัวจ าแนกหรือเรียกว่า hyperplane เพื่อแบ่งกลุ่มข้อมูลที่มีลักษณะเดียวกันหรือคล้ายคลึงกันในชุดข้อมูล โดย hyperplane 
ที่เลือกจะมีระยะห่าง (margin) จากกลุ่มข้อมูลทั้งสองฝั่งที่ใกล้ที่สุดมากที่สุดเท่าที่เป็นไปได้ 

เทคนิคกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูล (ensemble classification) เป็นเทคนิคหนึ่งในการประมวลผลข้อมูลด้วยการ
ผสมผสานผลลัพธ์จากหลายๆ โมเดลการจ าแนกข้อมูลเข้าด้วยกัน เพื่อปรับปรุงประสิทธิภาพในการจ าแนกข้อมูล การเลือกใช้
เทคนิคกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูลท าให้มีความสามารถในการลดความผิดพลาดและเพิ่มความแม่นย าในการจ าแนกข้อมูลที่มี
ความซับซ้อน 

Bagging (Bootstrap Aggregating) เป็นเทคนิคในการสร้างโมเดล Machine Learning ที่มีวัตถุประสงค์เพื่อลด
ความเสี่ยงของโมเดลที่เกิดจาก overfitting หรือความเอาใจใส่กับข้อมูลส่วนตัว (overfitting) โดยใช้เทคนิคการสุ่มข้อมูลและ
สร้างโมเดลหลายๆ โมเดล โดยใช้ข้อมูลที่เหมือนกันแต่มีการสุ่มให้เป็นชุดข้อมูลย่อยๆ (bootstrap sample) เพื่อลดความ
ผิดพลาดที่อาจเกิดจากความสัมพันธ์ที่แตกต่างกันของชุดข้อมูลแต่ละชุด 

Majority vote เป็นเทคนิคในการจัดกลุ่มของโมเดลที่ใช้ในกระบวนการท านาย (prediction) โดยใช้ผลลัพธ์ที่ได้
จากการท านายของโมเดลหลายๆ โมเดล เช่น โมเดลต่างๆ ที่ถูกสร้างขึ้นด้วยเทคนิคต่างๆ เช่น Decision Tree, Support 
Vector Machine, Random Forest, Neural Network เป็นต้น โดยการใช้ Majority vote เราจะเลือกผลลัพธ์ที่ได้จาก
โมเดลที่มีการท านายถูกต้องสูงสุดเป็นผลลัพธ์สุดท้าย 
 3.2.งานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 
 Vatinee  Nuipian and Phayung  Meesad [1] ปัญหาหนึ่งของการท าเหมืองข้อความคือข้อมูลมีปริมาณมาก 
นักวิจัยจ านวนมากใช้เทคนิคการคัดเลือก คุณลักษณะเพื่อได้ค าทีเหมาะสมในการแทนเอกสารและเพิ่มประสิทธิภาพในการ
จ าแนกเอกสารให้มีค่าความถูกต้องมากขึ้น เทคนิคทีใช้แบ่งเป็น 2 วิธีได้แก่ การกรองและการควบรวม โดยเทคนิคการควบรวม
สามารถใช้เทคนิคการท าเหมืองข้อความร่วมกับการค้นหาข้อมูล ในงานวิจัยนีได้ท าการเปรียบเทียบการคัดเลือกคุณลักษณะ
แบบการกรอง โดย เลือกใช้อินฟอร์เมชันเกน เกนเรโช และไคสแควร์ วิธีคัดเลือกแบบไคสแควร์ให้ผลดีทีสุดวัดประสิทธิภาพ
โดยรวม 92.2% และ การควบรวมใช้เทคนิคซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (SVM) ร่วมกับการค้นหาด้วยวิธีเชิงพันธุกรรม 
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(SVMGA) และการค้นหาด้วยวิธีละโมบ (SVMGD) โดยวิธีคัดเลือกแบบ SVMGD ให้ผลดีทีสุดวัดประสิทธิภาพ โดยรวม 94% 
ซึ่งการจ าแนกข้อความทั้งสองวิธีใช้ขันตอนวิธีแบบซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนโดยใช้เคอร์เนลแบบ เรเดียลเบสิสฟังก์ชัน (SVMR) 
เมือเปรียบเทียบประสิทธิภาพทังวิธีการกรองและการควบรวมสรุปได้ว่าประสิทธิภาพ โดยรวมของการควบรวมมีค่ามากกว่า
การกรอง 1.8% ซึ่งท าให้นักวิจัยสามารถน าเทคนิคของการควบรวมไปใช้เพิ ม ประสิทธิภาพการจ าแนกข้อความ 
 Patharawut Saengsiri, Sageemas Na Wichian and Phayung Meesad [2] การค้นหากลุ่มย่อยของยีนที่มี
อ านาจจ าแนก เป็นปัญหาที่ส าคัญส าหรับงานวิจัยทางด้านชีววิทยา เนื่องจากมีจ านวนยีนเพิ่มขึ้นเป็นจ านวนมาก ดังนั้นเทคนิค
การลดมิติของข้อมูล จึงเป็นประโยชน์ในการช่วยค้นหากลุ่มย่อยของยีน สาเหตุเนื่องจากเมื่อข้อมูลมีจ านวนมิติหรือตัวแปรมาก 
ท าให้ข้อมูลเกิดการกระจาย (data sparse) และท าให้เกิดปัญหามิติข้อมูล (Curse of Dimensionality) งานวิจัยนี้จะน าเอา
ข้อมูลยีนของโรคมะเร็งเม็ดเลือดขาวแบบเฉียบพลัน (Acute Leukemia) ซึ่งมีจ านวนมิติของข้อมูล 7,129 มิติ แบ่งออกเป็น 2 
กลุ่ม คือ ALL และ AML มาท าการทดลองและเพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพของการลดมิติข้อมูล ระหว่างวิธี Correlation 
Based Feature Selection, Gain Ratio และ Information Gain โดยน าผลลัพธ์ที่ได้จากการลดมิติ มาเป็นข้อมูลอินพุตของ 
ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machine) เพื่อคัดแยกประเภทของโรคมะเร็ง ซึ่งผลการทดลองแสดงให้เห็นว่า 
การลดข้อมูลโดยวิธี Gain Ratio และ Information Gain มีความเหมาะสม คือ สามารถลดมิติของข้อมูลเหลือ 36 มิติ และ
เพิ่มความแม่นย าจากเดิม 73.53% เป็น 88.24% 
 Anutchai Chutipascharoen and Charun Sanrach [3] การเปรียบเทียบประสิทธิภาพของอลักอริทึมในการ
ท านายและคุณลักษณะ ที่มีต่อโอกาสความส าเร็จในการโอนเงินข้ามประเทศของบุคคลทั่วไป โดยท าการศึกษาข้อมูลการโอน
เงินของบุคคลทั่วไปจ านวน 51,901 ระเบียน ทา การเก็บข้อมูลตั้งแต่ปี 2559 -2560 โดยใช้เทคนิคการจ าแนกข้อมูลทั้งหมด 3 
เทคนิคได้แก่ เทคนิคต้นไม้ตัดสินใจ เทคนิคนาอีฟเบย์ และเทคนิคการค้นหาเพื่อนบ้านใกล้สุด ซึ่งท าการเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพ รูปแบบเทคนิคการทา นายระหว่างการใช้คุณลักษณะทั้งหมด การทดสอบประสิทธิภาพตัวแบบทา นายด้วย
วิธีการ Cross Validation โดยใช้โปรแกรม RapidMiner Studio 8 จากนั้นท าการทดลองเพื่อหาผลการทดสอบประสิทธิภาพ
ที่มีค่าความถูกต้องที่สูงที่สุด ผลการศึกษาพบว่าการใช้เทคนิคต้นไม้ตัดสินใจด้วยการเลือกคุณลักษณะทั้งหมด มีค่าความ
ถูกต้องเท่ากับ 99.90% เทคนิคการค้นหาเพื่อนบ้านใกล้สุดมีค่าความถูกต้องเท่ากับ 99.55% และเทคนิคนาอีฟเบย์มีค่า ความ
ถูกต้องเท่ากับ 96.71% จากผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพในครั้งนี้สามารถนา เทคนิคต้นไม้ตัดสินใจ ที่มีค่าความถูกต้อง
สูงสุดไปใช้ในการพยากรณ์โอกาสความส าเร็จในการโอนเงินข้ามประเทศของบุคคลทั่วไปต่อไป 
 Jiraporn Jareanying [4] การท าเหมืองข้อมูลทางการศึกษา โดยการจ าแนกประเภทข้อมูล  การวิเคราะห์
องค์ประกอบหลักของข้อมูล เพื่อหาความสัมพันธ์ของตัวแปร และเปรียบเทียบประสิทธิภาพของอัลกอริทึม ซึ่งเป็นการศึกษา
ด้วยเทคนิค ต้นไม้ตัดสินใจ เทคนิคป่าแห่งการท านาย การเรียนรู้ เบย์ และ K-NN โดยใช้ข้อมูลของนักเรียนระดับมัธยมศึกษา
ในโรงเรียนโปรตุเกส ประกอบด้วยข้อมูลด้านผลการเรียน ด้านความเป็นอยู่ และความเชื่อมโยงทางสังคมและโรงเรียน จาก 
UCI Machine Learning Repository มีข้อมูล 649 รายการ 31 แอตทริบิวต์ จากผลการวิจัย พบว่าเทคนิคที่ให้ค่าความ
ถูกต้อง มากที่สุด คือเทคนิคป่าไม้ตัดสินใจ เท่ากับ 80.74 และเทคนิคที่ มีค่าความถ่วงดุลมากที่สุด คือ เทคนิคการเรียนรู้เบย์ 
เท่ากับ 55.52 
 Ratiporn Chanklan [5] การศึกษาปัญหาการจ าแนกข้อมูลไบโอเมตริกซ์ ซึ่งในการจ าแนกข้อมูลไบโอเมตริกซ์นั้น 
นิยมใช้อัลกอริทึมซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน แต่การรู้จ าเป็นต้องใช้เวลานาน จึงได้ใช้การลดมิติข้อมูลเข้ามาช่วยเพื่อลดเวลา
การท างาน การลดมิติข้อมูลเป็นขั้นตอนการเตรียมข้อมูลก่อนน าไปเข้า อัลกอริทึมที่ใช้ในการจ าแนก ในอดีตได้มีหลายงานวิจัย
ที่ได้เสนอเทคนิคการจ าแนกข้อมูลไบโอเมตริกซ์โดยใช้เทคนิคการลดมิติข้อมูลและส่วนใหญ่จะใช้กับข้อมูลภาพใบหน้า ซึ่งจะวัด 
ประสิทธิภาพของโมเดลโดยการเปรียบเทียบค่าความแม่นตรงเพียงอย่างเดียว การลดมิติข้อมูลที่สามารถใช้กั บข้อมูลไบโอ
เมตริกซ์หลายชนิดและน าเวลาที่ใช้ในการจ าแนกมาเปรียบเทียบจะมี ความซับซ้อน จึงท าให้มีงานวิจัยด้านนี้ปรากฏค่อนข้าง
น้อย ผู้วิจัยได้เห็นความส าคัญในจุดนี้จึงได้ เสนอการปรับปรุงอัลกอริทึมซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนส าหรับการจ าแนกข้อมูล 
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ไบโอเมตริกซ์ที่ เรียกวา่ Bio-SVM เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพและลดเวลาในการจ าแนกข้อมูล โดยใช้เทคนิคการลดมิติ ข้อมูลได้แก่
การวิเคราะห์จ าแนกประเภทเชิงเส้น (LDA) ร่วมกับอัลกอริทึมซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนเคอร์เนลเส้นตรงส าหรับการจ าแนก
ข้อมูลภาพไบโอเมตริกซ์เชิงกายภาพ และใช้อัลกอริทึมซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนเคอร์เนลโพลิโนเมียลในการจ า แนก
ข้อมูลภาพไบโอเมตริกซ์เชิงพฤติกรรม โดยใช้ภาษาไพธอนในการทดลองงานวิจัยนี้ใช้ค่าความแม่นตรงและเวลาที่ใช้ในการ 
จ าแนกข้อมูลมาใช้ในการประเมินประสิทธิภาพการจ าแนกข้อมูลไบโอเมตริกซ์ 
 Orawan Voraaroon et al., [6] การศึกษาปัจจัยที่มีความสัมพันธ์กับการควบคุมตนเองในพฤติกรรมการสูบบุหรี่ 
ในนักเรียนมัธยมศึกษาตอนต้น จังหวัดสุพรรณบุรี กลุ่มตัวอย่างคือ นักเรียนมัธยมศึกษา ที่ศึกษาอยู่ในชั้นมัธยมศึกษาปีที่ 1-3 
ทั้งเพศชายและเพศหญิง ภาคเรียนที่ 1 ปีการศึกษา 2559 ในโรงเรียนเขตพื้นที่การศึกษามัธยมศึกษาเขต 9 จังหวัดสุพรรณบุรี 
จ านวน 404 คน เก็บรวบรวมข้อมูลโดยใช้แบบสอบถามตอบด้วยตนเอง สถิติที่ใช้ในการวิเคราะห์ข้อมูล ได้แก่ สถิติ  เชิง
พรรณนา การวิเคราะห์ค่าสัมประสิทธ์สหสัมพันธ์ของเพียร์สัน (Pearson’s Correlation Coefficient) การทดสอบไคสแควร์ 
(Chi-square Test) และการวิเคราะห์การถดถอยพหุคูณ แบบขั้นตอน (Stepwise Multiple Regression Analysis) ปัจจัยที่
มีความสัมพันธ์อย่างมีนัยส าคัญทางสถิติกับการควบคุมตนเอง ในพฤติกรรมการสูบบุหรี่ในเด็กนักเรียนมัธยมศึกษาตอนต้น 
จังหวัดสุพรรณบุรี ได้แก่ เพศ พฤติกรรม การสูบบุหรี่ในปัจจุบัน ผลสัมฤทธิ์ทางการเรียน ค่าใช้จ่ายที่ได้รับจากผู้ปกครอง 
อิทธิพลของกลุ่มเพื่อน การรับรู้กฎระเบียบเรื่องบุหรี่ของโรงเรียน และ สภาพแวดล้อมของชุมชน นอกจากนี้ยังพบว่า เพศ 
พฤติกรรมการสูบบุหรี่ในปัจจุบัน ผลสัมฤทธิ์ทางการเรียน อิทธิพลของกลุ่มเพื่อน การรับรู้กฎระเบียบ เรื่องบุหรี่ของโรงเรียน 
สามารถร่วมกันท านายการควบคุมพฤติกรรมการสูบบุหรี่ของตนเองได้ คิดเป็นร้อยละ 52 
 
4. วิธีด าเนินการวิจัย 
 4.1 กรอบแนวคิดในการวิจัย 

 
ภาพที่  1 กรอบแนวคิดในการท าการวิจัย เริ่มจากการน าชุดข้อมูลมาคัดเลือกและแปลงข้อมูล จากนั้นน าข้อมูลมาสร้าง
แบบจ าลองโมเดล ประเมินผลของข้อมูลจากเทคนิคจ าแนกข้อมูล และเทคนิคกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูล เพื่อเปรียบเทียบหา
วิธีท่ีให้ค่าแม่นย าสูงท่ีสุด 
 
 4.2 ขั้นตอนการด าเนินงานวิจัย 
 1. การรวบรวมข้อมูล (Data Gathering) เป็นขั้นตอนการน าข้อมูลผู้ป่วยมะเร็งเต้านม จากเว็ปไซต์:  

https://www.kaggle.com/code/schmoyote/breast-cancer-classification-beginner-friendly/data มาใช้ 
ตัวอย่างชุดข้อมูลผู้ป่วยมะเร็งเต้านม บริจาคในปี 2538 โดยมหาวิทยาลัยวิสคอนซิน 
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ภาพที่ 2 ชุดข้อมูลผู้ป่วยมะเร็งเต้านม บริจาคในปี 2538 โดยมหาวิทยาลัยวิสคอนซิน 

 
2. การเตรียมข้อมูลส าหรับการท าวิจัย (Data Pre - processing) เป็นขั้นตอนการเตรียมข้อมูลก่อนที่จะเข้าสู่การ
วิเคราะห์ข้อมูล 

2.1.การคัดเลือกข้อมูล  
การน าข้อมูลผู้ป่วยมะเร็งเต้านม ที่จะใช้ในการจ าแนกข้อมูล มีลักษณะข้อมูลที่ใช้ตามข้อมูลในตารางที่ 1 
 

ตารางท่ี 1 ตารางหัวข้อการน าข้อมูลของผู้ป่วยมะเร็งเค้านมมาจ าแนก 

ล าดับ ชื่อ ค าอธบิาย 
1 ID Number เลข ID ผู้ที่เป็นมะเร็ง 
2 Diagnosis ผมการวินิจฉัย (เป็น หรือ ไม่เป็น) 
3 Radius ค่าเฉลี่ยระยะทางจากจุดศูนย์กลางถึงเส้นขอบของเซลล์ 
4 Texture ค่าเบี่ยงเบนมาตรฐานของค่าระดับสีเทาของเซลล์ 
5 Perimeter เส้นรอบรูปของเซลล์ 
6 Area พื้นที่ของเซลล์ 
7 Smoothness ความผันแปรในความยาวรัศมีของเซลล์ 
8 Compactness ค่าของ perimeter^2 / area - 1.0 
9 Concavity ความชัดของส่วนเว้าของรูปร่าง 
10 concave points จ านวนส่วนเว้าของรูปร่าง 
11 Symmetry ความสมมาตร 
12 Fractal dimension ค่าของ "coastline approximation" -1 

 
2.2.การแปลงข้อมูล เนื่องจากข้อมูลมีทั้งที่เป็นตัวเลขและตัวอักษร อยู่ในรูปแบบที่ไม่สามารถวิเคราะห์ได้ 

จึงจ าเป็นต้องมีการแปลงข้อมูลให้อยู่ในรูปแบบที่สามารถวิเคราะห์ได้ 
3. การสร้างแบบจ าลองโมเดล (Modeling)  ขั้นตอนนี้จะน าข้อมูลที่ใช้ในการวิเคราะห์เข้าไปวิเคราะห์ใน 

RapidMiner Studio โดยน าวิธี ขั้นตอนวิธีการเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด (K-Nearest Neighbor), โครงข่ายประสาทเทียม (Neural 
Network), ต้นไม้การตัดสินใจ (decision tree), ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machine : SVM), majority 
vote และ Bagging มาใช้ในการหาค่าความแม่นย า 
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4. การประเมินผล (Evaluation) เป็นการประเมินแบบจ าลองที่ใช้ในการวิเคราะห์ทั้งหมด เพื่อเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพของแบบจ าลอง หาค่าความแม่นย าที่ดีที่สุด โดยค่า Accuracy Recall Precision ที่มากที่สุด แสดงว่ามีผลการ
จ าแนกดีที่สุด 

5. ผลการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของการจ าแนกข้อมูลและการจ าแนกข้อมูลด้วยวิธีกลุ่มก้อนข้อมูลแบบ Bagging 
กับ Majority Vote 
 

ตารางท่ี 2 ตารางผลความแม่นย าของการจ าแนกข้อมูล และการจ าแนกกลุ่มก้อนข้อมูลแบบ Bagging กับ Majority Vote 

Technique Accuracy precision Recall 

Classification 

K-nn 92.98 94.83 85.94 
Decision tree 90.06 91.23 81.25 
Neural net 97.08 98.36 93.75** 

SVM. 95.91 100 89.06 

Bagging 

K-nn 93.57 96.49 85.94 
Decision tree 92.40 91.8 87.5 
Neural net 97.66 100 93.75** 

SVM. 97.08 98.36 93.75 

Majority Vote 

K-nn 93.57 96.49 85.94 
Decision tree 90.06 92.73 79.69 
Neural net 97.66 100 93.75** 

SVM. 97.08 96.83 95.31 
 
ผลการประเมินแบบจ าลองที่ใช้ในการวิเคราะห์ จากตารางที่  2 ผลจากการศึกษาพบว่าวิธีที่ให้ประสิทธิภาพที่ดีที่สุด 

คือ การโหวตเสียงส่วนใหญ่และบูตสตรัปแอกเกรเกตติ้งของโครงข่ายประสาทเทียมโดยให้ค่าความถูกต้องในการจ าแนกเท่ากับ 
97.66 ค่าค้นคืน 93.75 ค่าความแม่นย าเท่ากับ 96.4 รองลงมาคือ โครงข่ายประสาทเทียมให้ค่าความถูกต้องเท่ากับ 97.08 ค่า
ค้นคืน 93.75 ค่าความแม่นย าเท่ากับ 98.36 และบูตสตรัปแอกเกรเกตติ้งของซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนให้ค่าความถูกต้อง 
97.08 ค่าค้นคืน 93.75 ค่าความแม่นย าเท่ากับ 98.36  การโหวตเสียงส่วนใหญ่ของซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนให้ค่าความ
ถูกต้อง 97.08 ค่าค้นคืน 95.31 ค่าความแม่นย า 96.83 ส่วนซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนให้ค่าความถูกต้อง 95.91 ค่าค้นคืน 
89.06 ค่าความแม่นย าเท่ากับ 100 ส่วนการโหวตเสียงส่วนใหญ่และบูตสตรัปแอกเกรเกตติ้งของขั้นตอนวิธีการเพื่ อนบ้านใกล้
ที่สุดให้ค่าความถูกต้องเท่ากับ 93.57 ค่าระลึก 85.94 ค่าความแม่นย าเท่ากับ 96.49  ขั้นตอนวิธีการเพื่อนบ้านใกล้ที่สุดให้ค่า
ความถูกต้องเท่ากับ 92.98 ค่าระลึก 85.94 ค่าความแม่นย าเท่ากับ 94.83 บูตสตรัปแอกเกรเกตติ้งต้นไม้การตัดสินใจให้ค่า
ความถูกต้องเท่ากับ 92.4 ค่าระลึก 87.5 ค่าความแม่นย าเท่ากับ 91.8  การโหวตเสียงส่วนใหญ่ของต้นไม้การตัดสินใจให้ค่า
ความถูกต้องเท่ากับ 90.06 ค่าระลึก 79.69 ค่าความแม่นย า 93.73 และต้นไม้การตัดสินใจให้ค่าความถูกต้อง 90.06 ค่าระลึก 
81.25 ค่าความแม่นย า 91.23  

 
6. สรุปผลการวิจัย ข้อเสนอแนะ 
 6.1 สรุปผลการวิจัย 
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วิจัยและพัฒนา บนฐานเศรษฐกิจ BCG สู่การการพัฒนาประเทศอย่างยั่งยืน 

 
 การประชุมวิชาการระดับชาติ ครั้งท่ี 15 มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 งานวิจัยนี้ได้ท าการเปรียบเทียบประสิทธิภาพเทคนิคกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูล ด้วยข้อมูลผู้ป่วยมะเร็งเต้านม มาท า
การเปรียบเทียบหาวิธีที่ให้ค่าแม่นย าสูงที่สุด โดยใช้วิธี ขั้นตอนวิธีการเพื่อนบ้านใกล้ที่สุด (K-Nearest Neighbor) โครงข่าย
ประสาทเทียม (Neural Network) ต้นไม้การตัดสินใจ (decision tree) ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector 
Machine : SVM) majority vote และ Bagging โดยใช้เกณฑ์การประเมินด้วยค่า Accuracy, Precision และ Recall 

ผลการวิจัยพบว่าวิธีที่ให้ค่าความแม่นย ามากที่สุด คือ Majority vote และ Bagging ของโครงข่ายประสาทเทียม 
(Neural Network) ให้ค่า Accuracy 97.66 Recall 93.75 กับ 100 Precision 100 กับ 96.4 รองลงมาคือ โครงข่ายประสาท
เทียม (Neural Network) ให้ค่า Accuracy 97.08 Recall 93.75 กับ 99.07 Precision 98.36 กับ 98.36 , Bagging ของ 
ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machine : SVM) ให้ค่า Accuracy 97.08 Recall 93.75 กับ 99.07 Precision 
98.36 กับ 96.36 
 6.2 ข้อเสนอแนะ 
 เนื่องจากการใช้เทคนิควิธีกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูล และเทคนิคการจ าแนกข้อมูลที่น ามาใช้ในการวิจัยนั้น อาจจะ
ไม่ใช่วิธีที่ให้ค่าความแม่นย ามากที่สุด ดังนั้น ควรทดลองใช้วิธีการอื่น ๆ ที่ยังไม่ได้ถูกน ามาใช้เพื่อที่จะหาวิธีที่ให้ค่าความแม่นย า
มากที่สุด ของเทคนิควิธีกลุ่มก้อนการจ าแนกข้อมูล 
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