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บทคัดยอ 

 

 งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงคเพื่อศึกษาและพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคในสับปะรด ดวยการสกัดคุณลักษณะภาพรวมกับ
เทคนิคเหมืองขอมูล โดยเก็บขอมูลโรคในใบสับปะรด จํานวนท้ังหมด 150 รูป โดยแบงเปน โรคเหี่ยว 50 รูป  โรครากเนา 50 รูป 
และใบปกติ  50 รูป โดยใชอัลกอริทึม Color layout filter , Simple color histogram filter รวมกับ Multilayer 
Perceptron , Naïve Bayes , LMT , Random Forest การดําเนินงานไดทําการเปรียบเทียบระหวางการสกัดคุณลักษณะภาพ 
โดยใชคาความถูกตอง คาความแมนยํา คาความระลึก และคาความเหวี่ยง เพื่อวัดประสิทธิภาพของตัวแบบได ผลการดําเนินงาน 
พบวาอัลกอริทึม Simple Color Histogram Filter รวมกับ Naive Bayes  84.66  %  ดีที่สุด รองลงมาคือ อัลกอริทึม Simple 

Color Histogram Filter รวมกับ LMT 84.66 % และ อัลกอริทึม Simple Color Histogram Filter รวมกับ Random 
Forest 84.66 % ตามลําดับ 

คําสําคัญ : เหมืองขอมูล  โรคใบสบัปะรด  ฮีสโตแกรมสี  
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 Abstract 

  

The purpose of this research was to study and develop a diagnostic model in pineapple using 

extracting image features together and data mining techniques. The disease of pineapple leaves data was 

collected in 150 leaves, categorized as 50 wilts, 50 root rot, and 50 normal leaves. Using algorithm Color 

layout filter, Simple color histogram filter, together with Multilayer Perceptron, Naive Bayes, LMT and 

Random Forest. The operations were compared between image feature extraction. using the accuracy, 

precision, recall, and F-measure to measure the performance of the model. Results showed that Simple 

Color Histogram Filter with Naive Bayes 84.66% was the best, followed by the Simple Color Histogram Filter 

algorithm with LMT 84.66%, and the Simple Color Histogram Filter algorithm with the Random Forest 

84.66%, respectively. 

 

Keywords: data mining , pineapple disease , color histogram. 
 

1.บทนํา 
ปจจุบันประเทศไทยเปนประเทศเกษตรกรรม และการเกษตรกรรมถือเปนอาชีพหลักของคนไทย ทําใหประเทศไทย  

มีสินคาทางเกษตรและผลผลิตทางเกษตรอยูหลายอยาง และก็มีสินคาทางการเกษตรท่ีเปนสินคาสงออก อาชีพเกษตรกรเปน  
อาชีพหลักของประชากรในประเทศไทยท้ังการปลูก พืช เลี้ยงสัตวและการประมง การปลูกพืชที่เกษตรกรนิยมปลูกมาก
โดยเฉพาะในพ้ืนท่ีภูมิภาคกลางคือ สับปะรด ซึ่งสับปะรดเปนพืชท่ีมีความสําคัญ ตอเศรษฐกิจชนิดหนึ่ง ท่ีมีผูนิยมบริโภคและยัง
เปนที่ตองการของตลาด รวมท้ังยังเปนพืชที่สงออก ไปขายตางประเทศท่ีสําคัญในรูปแบบการบรรจุใสกระปอง ในการปลูก
สับปะรด พบวาเกษตรกรจะประสบปญหาตาง ๆ ในการปลูก ไมวาจะเปนภัยธรรมชาติที่ไมสามารถหลีกเลี่ยงได วัชพืช และ
ศัตรูพืช และโรคที่ เกิดจากธรรมชาติ ท่ีเปนปญหาหลักของเกษตรกร ดังนั้นเกษตรกรจึงจําเปนตองใชสารเคมีชวยในการบํารุง
ดูแลรักษาเพื่อใหไดผลผลิตตามความตองการของตลาด ในปจจุบันวิธีการเลือกใชสารเคมีของ เกษตรกรจะใชวิธีที่เกษตรกร 
เปนผูบอกเลาอาการและลักษณะท่ีเกิดขึ้นแกเจาของรานหรือพนักงาน ขายในรานเคมีการเกษตร ดั้งนั้นเจาของรานหรือ
พนักงานขายจะเปนผูจัดผลิตภัณฑเคมี จึงไมสามารถและวินิจ ฉัยโรคไดอยางมีประสิทธิภาพ อาจทําใหเกิดขอผิดพลาด 
เนื่องจากการบอกอาการไม ถูกตอง หรือพนักงานไมมีความเช่ียวชาญในการวินิจฉัยโรค ซึ่งสาเหตุเหลานี้อาจจะสงผลตอการนํา
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สารเคมี เหลานี้ไปใชไมไดผล หรือบางคร้ังจะตองใชเวลาในการรักษานานข้ึนเนื่องจากสารเคมีที่นําไปใชไมสามารถรักษาโรคได 
อาจทําใหเกิดความสิ้นเปลืองและอาจทําใหเกิดความเสียหายกับพืชได 
 ดังนั้นงานวิจัยนี้จึงไดพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคท่ีเกิดกับใบสับปะรดดวยการสกัดคุณลักษณะภาพรวมกับเหมืองขอมูล 
ซึ่งเทคนิคนี้จะใชวินิจฉัยวา อาการผิดปกติที่เกิดขึ้นกับสับปะรดนั้นเปนโรคอะไร เพื่อเกษตรกรจะสามารถทราบชนิดโรคกอน 
ที่จะไปขอคําปรึกษาจาก เจาของรานหรือพนักงานรานเคมีการเกษตร หรือผูเช่ียวชาญในการเลือกซื้อสารเคมี 
 

2.วัตถุประสงค 
 2.1 เพื่อศึกษาและพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคในใบสับปะรด ดวยการสกัดคณุลักษณะภาพรวมกับเทคนิคเหมืองขอมูล 

 2.2 เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบวินิจฉัยโรคในใบสับปะรด ดวยการสกัดคณุลักษณะภาพรวมกับเทคนิค
เหมืองขอมูล 
 

3.ทฤษฎีและงานวิจัยท่ีเกี่ยวของ 
 3.1 การทําเหมืองขอมูล [1] เปนกระบวนการในการคนหารูปแบบในชุดขอมูลขนาดใหญ โดยใชวิธีการของการเรียนรู 
ของเครื่อง สถิติ และระบบฐานขอมูล  การทําเหมืองขอมูลเปนขั้นตอนวิธีการในการ การคนหาความรู ในฐานขอมูล  
การทําเหมืองขอมูลเปนเทคนิคเพื่อคนหารูปแบบ ของจากขอมูลจํานวนมหาศาลโดยอัตโนมัติ โดยใชขั้นตอนวิธีจากวิชาสถิติ  
การเรียนรูของเคร่ือง และ การรูจําแบบ หรือในอีกนิยามหนึ่งการทําเหมืองขอมูล คือ กระบวนการที่กระทํากับขอมูล 
(โดยสวนใหญจะมีจํานวนมาก) เพื่อคนหารูปแบบ แนวทาง และความสัมพันธที่ซอนอยูในชุดขอมูลนั้น โดยอาศัยหลักสถิติ  
การรูจํา การเรียนรูของเครื่อง และหลักคณิตศาสตร  

3.2 มัลติเลเยอร เปอรเซปทรอน (Multilayer Perceptron) [2] เปนรูปแบบหน่ึงของโครงขายประสาทเทียมที่มี
โครงสรางเปนแบบหลายๆชั้น ใชสําหรับงานท่ีมีความซับซอนไดผลเปนอยางดี โดยมีกระบวนการฝกฝนเปนแบบมีผูสอนและใช
ขั้นตอนการสงคายอนกลับ สําหรบัการฝกฝนกระบวนการสงคายอนกลับ ประกอบดวย 2 สวนยอยคอื การสงผานไปขางหนา 
การสงผานยอนกลับ  

3.3 เนอีฟเบย (Naive Bayes) [3] เปนเทคนิคงายๆ ในการสรางตัวแยกประเภท: โมเดลที่กําหนด class label 

ใหกับอินสแตนซท่ีมีปญหา แสดงเปนเวกเตอรของคาคณุลักษณะ โดยท่ี class label ถูกดึงมาจากชุดท่ีมีขอบเขตจํากัด ไมมี
อัลกอริธึมเดียวสําหรับการฝกตัวแยกประเภท แตมีกลุมของอัลกอริธมึตามหลักการทั่วไป : ตัวแยกประเภท Bayes ไรเดียงสา
ทั้งหมดถือวาคาของคุณลักษณะเฉพาะน้ันไมขึ้นกับคาของคุณลักษณะอ่ืนๆ เมื่อพิจารณาจากตัวแปรคลาส   

3.4 แอลเอ็มท ี(LMT) [4] การจาํแนกรูปแบบที่มีการเชื่อมโยงเเละผสมผสานการถดถอยโลจิสติกส (LR) และการ
ตัดสินใจการเรียนรูในการตัดสินของตนไม  

3.5 แรนดอมฟอเรส (Random Forest) [5] เปนหนึ่งในกลุมของโมเดลท่ีเรียกวา Ensemble learning ที่มีหลักการ
คือการเทรนโมเดลที่เหมอืนกันหลายๆ ครั้ง (หลาย Instance) บนขอมูลชุดเดียวกัน โดยแตละครั้งของการเทรนจะเลือกสวนของ
ขอมูลที่เทรนไมเหมือนกัน แลวเอาการตัดสินใจของโมเดลเหลานั้นมาโหวตกันวา Class ไหนถูกเลือกมากท่ีสุด   
 3.6 การวัดประสิทธิภาพแบบจําลอง [6] ในการวัดประสิทธิภาพของแบบจําลองในแตละเทคนิควิธีตางๆ โดยใช 
คาความแมนยําของแบบจําลอง (Accuracy) จะตองทําการเลือกขอมูลสําหรับเรียนรู (Training Set) และขอมูลสําหรับทดสอบ 
(Testing Set) งานวิจัยนี้เลือกใชวิธีการสุมเลือกขอมูลแบบความเท่ียงตรง 3 กลุม (3-fold Cross Validation) การสุมขอมูล
แบบความเท่ียงตรงเปนการสุมตัวอยางขอมูลโดยเร่ิมจากการแบงชุดขอมูลออกเปนสวนๆ เทา ๆ กัน นําขอมูลบางสวนมาทําการ
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เรียนรู และนําขอมูลสวนท่ีเหลือมาทาการทดสอบแบบจําลองท่ีไดจากเรียนรู โดยในการทํางานจะทําการแบงกลุมขอมูลออกเปน
สิบชุดเทาๆ กันในการทดลองคร้ังแรกจะเลือกขอมูลชุดที่หนึ่ง เปนขอมูลชุดทดสอบและขอมูลที่เหลือเปนชุดเรียนรูในการทดลอง 
ครั้งถัดไปจะเลือกขอมูลชุดที่สอง เปนขอมูลชุดทดสอบและขอมูลชุดที่เหลือเปนชุดเรียนรู ทําจนกระท้ังขอมูลไดถูกนํา มา 
เปนขอมูลทดสอบและชุดเรียนรู ซึ่งจะมีการทดลองทั้งหมด 3 คร้ัง การวัดคาประสิทธิภาพของแบบจําลองน้ันจะอาศัย 

Confusion matrix   
3.7 ฮีสโตแกรมสี [6] ประกอบดวยคาความนาจะเปนของสีระดับตาง ๆ ซึ่งจะมีจํานวนของสีในแตละระดับที่ปรากฏ  

ในภาพ ฮีสโตแกรมสามารถอธิบายความมืด ความสวาง ความคมชัดสูงหรือต่ําโดยทั่วไปแลวรูปภาพแตละรูปจ ะมีฮีสโตแกรม 
ที่แนนอน ซึ่งฮีสโตแกรมจะมีคาไมเปลี่ยนแปลงเมื่อมีการเคลื่อนยาย (Translation) หมุน (Rotation) แกนของรูปภาพ และ 
การเปลี่ยนมุมเพียงเล็กนอย ดังน้ันจึงเปนไปไดที่จะนําฮีสโตแกรมสีมาใชสําหรับเปรียบเทียบความคลายคลึงของรูปภาพ  
ในการคํานวณคาฮีสโตแกรมสี ภาพแตละภาพจะถูกควอนไทซสี ภายในภาพเพ่ือลดมิติของเวกเตอรและลดความซับซอน  
ในการคํานวณลง โดยการแบงกลุมสีออกเปน m ถังสี (Bins) ซึ่งสวนใหญนิยมใช 32, 64 หรือ 256 ถังสี เนื่องจาก 
การแยกแยะความแตกตางของระดับคาสีของสายตามนุษยมีความละเอียดไมมากนัก ไพโรจน  

3.8 งานวิจัยท่ีเกี่ยวของ 
ช่ืนนภา และวงกต [7] ไดพัฒนาระบบวินิจฉัยโรคพริกโดยใชเทคนิคจําแนกขอมูล ซึ่งเทคนิคท่ีนํามาประยุกตใชคือ 

ตนไมตัดสินใจ  ขอมูลที่นํามาใช ในการวินิจฉัยโรคพริกเปนขอมูลที่ ใช ไดมาจากการเก็บขอมูลโดยแบบสอบถาม  
จากบุคลากรในรานทรัพยมงคล ระบบนี้ถูกพัฒนาดวย ภาษาพีเอชพี (PHP) รวมกับฐานขอมูลมายเอสคิวแอล (MySQL) ผลการ
พัฒนาระบบ พบวาระบบสามารถวินิจฉัยโรคพริกและแนะนําสารเคมีที่ชวยในการรักษาโรคได สวนการทดสอบความถูกตองของ
โมเดลโดย ใชโปรแกรม Weka 3.7 พบวาโมเดลท่ีใชในการวินิจฉัยโรคพริกมีคาความถูกตองเทากับ 98.90% ดังนั้นระบบท่ี
พัฒนาข้ึนนี้มีผลประเมินคาความพึงพอใจในระดับดีและสามารถนําไปประยุกตใชงานได  

ประภาส และคณะ [8] ไดพัฒนาระบบการจําแนกสาเหตุของการเกิดโรคในมันสําปะหลังตามลักษณะอาการ โดย
วิธีการเหมืองขอมูล โดยใชกฎผังตนไมโดยใชเโปรแกรม weka ทําการตรวจสอบความถูกตอง ของกฎ โดยมีผูเช่ียวชาญดานโรค
ขาวจํานวน 10คน เปนผูตรวจสอบความถูกตอง โดยจะทดสอบความถูกตอง โดยใชตัวอยางของโรคขาว 20 ขอ มาเปรียบเทียบ
เพื่อทําการวินิจฉัย พบวาการวินิจฉัยโรคขาวมีความถูกตอง 94.5% ดังนั้นระบบที่พัฒนาข้ึนน้ีมีผลประเมินคาความพึงพอใจใน
ระดับดี และสามารถนําไปประยุกตใชงานได  

ไพโรจน [6] ไดพัฒนาระบบการจําแนกสาเหตุของการเกิดโรคในแตงกวาตามลักษณะอาการ ซึ้งแบงไดแก  
โรคราน้ําคาง โรคผลเนา โรคใบดาง  โรคราแปง  และใบปกติ ซึ่งเทคนิคในงานวิจัยฉบับนี้ใชเทคนิคตนไมตัดสินใจรวมกับการ
สกัดคุณลักษณะภาพ ดวยอัลกอริทึม Simple color histogram filter กับ Color layout filter และนําขอมูลเขาสู
กระบวนการจําแนกขอมูลดวยเทคนิคตนไมตัดสินใจไดแก J48,RandomForest, RandomTree และ HorffdingTree การ
ดําเนินงานไดทําการเปรียบเทียบระหวางการสกัดคุณลักษณะภาพดวย Simple color histogram filter  กับ Color layout 

filter เพื่อวัดประสิทธิภาพของตัวแบบ ขอมูลที่สกัดคุณลักษณะดวย Color layout filter กับเทคนิค RandomForest ใหคา
ความถูกตองสูงสุดรอยละ 92.5 ใหคาความแมนยาสูงสุดรอยละ 92.5 ใหคาความระลึกสูงสุดรอยละ 92.5 ใหคาความระลึกสูงสดุ
รอยละ92.5 ดังนั้นตัวแบบการจําแนกขอมูลโรคแตงกวาที่ไดจากการสกัดคุณลักษณะภาพดวยอัลกอริทึมColor layout filter 

รวมกับการจําแนกประเภทขอมูลดวย RandomForest มีเปอรเซ็นตความถูกตองมากท่ีสุด 92.5% จึงเปนตัวแบบท่ีเหมาะสมตอ
การนําไปประยุกตใชสําหรับการวินจิฉัยโรคแตงกวาตอไป  
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4.วิธีดําเนินงานวิจัย 

วิธีการและขั้นตอนการพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคในใบสับปะรด ดวยฮีสโตแกรมสีและจําแนกดวยเทคนิคเหมืองขอมูล 
มาใชในงานวิจัย โดยผูวิจัยไดทําการนําภาพโรคในใบสับปะรด มาแปลงเปนฮีสโตแกรม จากนั้นนําขอมูลที่ไดพัฒนาเปนตัวแบบ
วินิจฉัยจําแนกประเภทดวยเทคนิคตนไมตัดสินใจโดยใชโปรแกรม weka มีรายละเอียดและขั้นตอนดังน้ี 

4.1 เก็บรวบรวมขอมูลโรคสับปะรด 

โรคเหี่ยว [9] อาการแรกน้ันเกิดกับระบบรากกอน โดยรากจะไมมีการสรางเซลลสวนปลายราก ชะงักกา
เจริญเติบโต รากจะไมทํางานและเซลลจะตาย ซึ่งตอมาเนื้อเยื่อสวนราก จะเนา  แลวสับปะรดจะแสดงอาการใหเห็น ทางสวน
ปลายใบและตัวใบในเวลาตอมา คือใบจะออนนิ่ม มีเขียวออน หรือสีเหลืองออน ปลายใบแหงเปนสี นํ้าตาลจนถึงสีแดงลามสูโคน
ใบ ใบลูลง แผแบน ไมตั้งขึ้นเหมือนใบปกติ ตอมาตนเหี่ยวและแหง รากสั้นกุด ถอนตนงาย การทําลายเริ่มตั้งแต ปลูกจนถึงเก็บ
เกี่ยว ทั้งในแปลงตนปลูก และแปลงตนตอ แสดงอาการเดนชัดหลัง การบังคับดอก ผลสับปะรดจะไมพัฒนา มีขนาดเล็ก การ
ทําลาย ทําใหคุณภาพ และผลผลิตเสียหายมาก ไมสามารถ เก็บเกี่ยวผลผลิตได  

 

 
 

ภาพท่ี 1 โรคเหี่ยวสับปะรด 

 

โรครากเนา [9]  ใบยอดแสดงอาการปลายซีดเหลือง ดึงออกไดงาย เพราะโคนใบเนาเปนสีน้ําตาล อาการเนาจะลุกลาม 
สู สวนลางของลําตน และเชื้อราในดินจะทําใหรากเนา เช้ือ P. parasitica ทําใหลําตนชะงักการเจริญเติบโต ทําให รากเนานอย  
แ ต เ ช้ื อ ร า  ทํ า ใ ห ร า ก เ น า ม า ก  แ ล ะ ทํ า ใ ห ผ ล เ น า เ ป น จุ ด สี เ ขี ย ว เ ข ม  เ มื่ อ ผ า ดู จ ะ พบ ว า เ น้ื อ เ ยื่ อ ภ า ย ใ น 
จะเนาเปนสีน้ําตาล  
 

 
 

ภาพท่ี 2 โรครากเนาสับปะรด 
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ใบปกติ เปนใบสับปะรดท่ีสมบูรณไมเปนโรค 

 

ภาพท่ี 3 ตนปกติสับปะรด 

 

4.2 ขั้นตอนการกรองขอมลู 

ผูวิจัยนําขอมลูรูปภาพจากขั้นตอนการเก็บขอมูลมาทําการกรองขอมูลโดยการนํารูปภาพมาตัดขอบสวนเกิน 

 

 
 ภาพท่ี 4 ตัวอยางการกรองขอมูล 

 

4.3 ขั้นตอนการแปลงขอมูล 

ตอจากขั้นตอนการกรองขอมูลก็จะเปนข้ันตอนการแปลงขอมูลใหอยูในรูปแบบของไฟล Arff โดยมีรูปแบบไฟล 
ดังนี ้

@relation คือ ช่ือขอมูล 

@attribute filename string คือ attribute ช่ือไฟลรูปภาพ 

@attribute class {normal, wilt, top rot, root rot } คือ ช่ือ 

class 

@data 

Normal1.jpg,Normal คือ ช่ือไฟลรูปภาพ,ช่ือclass 
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4.4 ขั้นตอนการสรางตัวแบบ 

ในการสรางตัวแบบงานวิจัยนี้ไดใชโปรแกรม weka ซึ่งไดมีการรวบรวมอัลกอริทึมท่ีจําเปนสําหรับงานวิจัยนี้ 
สําหรับขั้นตอนนี้จะทําการแปลงขอมูลรูปภาพเปนขอมลูฮสีโตแกรมสี ไดเลือกอัลกอริทึม Color layout filter และ Simple 

color histogram filter   
 

 
 

ภาพท่ี 5 ขอมูลหลังการประมวลผลขอมลูดวยอลักอริทึม Color layout filter 
 

ภาพที ่5 คือ ขอมูลหลังการสกดัคณุลักษณะภาพดวย Color layout filter 
 

 
 

ภาพท่ี 6 ขอมูลหลังการประมวลผลขอมลูดวยอลักอริทึม Simple color histogram filter  
 

ภาพที ่6 คือ ขอมูลหลังการสกดัคณุลักษณะภาพดวยอัลกอริทึม Simple color histogram filter 
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ภาพท่ี 7 ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม MultilayerPerceptron 
 

ภาพที่ 7 คือ ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม Function.MultilayerPerceptron เลือก Classify  , Function. แลว
เลือก MultilayerPerceptron 

 
 

ภาพท่ี 8 ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม NaiveBayes 
 

ภาพที ่8 คือ ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม bayes.NaiveBayes เลือก Classify  , bayes แลวเลือก NaiveBayes 
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ภาพท่ี 9 ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม LMT 
 

ภาพที ่9 คือ ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม tree.LMT เลือก Classify  , tree แลวเลือก LMT 

 

 
 

ภาพท่ี 10 ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม Random Forest 
 

ภาพที ่10 คือ ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม Random Forest เลือก Classify  , tree แลวเลือก RandomForest 
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5.ผลการวิจัย 

จากการจําแนกประเภทขอมูลดวยอัลกอริทึมตาง ๆ สามารถสรุปผลไดดังตารางที่ 1 
 

ตารางที่ 1 ผลการจําแนกประเภทขอมูลของอัลกอริทึมแตละชนิด 

อัลกอริทึมกอน
การประมวลผล 
(Preprocess) 

อัลกอริทึมจําแนก
ประเภทขอมูล

(Classify) 

คาความถูกตอง
(Accuracy) 

คาความแมนยํา
(Precision) 

คาความลึก
(Recall) 

คาความเหว่ียง
(F - Measure) 

 

Color layout 
filter 

Multilayer 
Perceptron 

74.00 % 73.32 % 74.03 % 73.52 % 

Naive Bayes 74.00 % 74.12 % 74.03 % 74.02 % 

LMT 80.00 % 80.40 % 80.01 % 80.08 % 

Random Forest 75.33 % 74.83 % 75.31 % 74.52 % 

 

Simple color  
Histogram filter 

Multilayer 
Perceptron 

84.00 % 84.01 % 84.02 % 83.92 % 

Naive Bayes 84.66 % 84.60 % 84.70 % 84.69 % 

LMT 84.66 % 84.60 % 84.70 % 84.60 % 

Random Forest 84.66 % 84.50 % 84.70 % 84.33 % 

 

6.สรุปผล 

จากผลการเปรียบเทียบอัลกอริทึมจําแนกประเภทขอมูล พบวาอัลกอริทึม Simple color histogram filter  รวมกับ 
Naive Bayes , LMT , Random Forest มีเปอรเซ็นความถูกตองเทากัน แตที่เลือก Naive Bayes เพราะวาเมื่อเทียบคา 
ในตาราง ที่ 1 Naive Bayes มีเปอรเซ็นคาความเหว่ียงที่ดีกวา รองลงมาคือ อัลกอริทึม Simple color histogram filter  

รวมกับ LMT 84.66 % และ อัลกอริทึม Simple color histogram filter  รวมกับ Random Forest 84.66 % , อัลกอริทึม 
Simple color histogram filter  รวมกับ Multilayer Perceptron 84 % , อัลกอริทมึ Color layout filter รวมกับ LMT 80 
% , อัลกอริทึม Color layout filter รวมกับ Random Forest 75.33 % , อัลกอริทึม Color layout filter รวมกับ Naive 
Bayes 74 % , อัลกอริทึม Color layout filter รวมกับ Multilayer Perceptron 74 % 

 

7.ขอเสนอแนะ 
7.1 การศึกษาในคร้ังนีไ้ดเก็บขอมลูโรคสับปะรด ซึ่งยังไมครอบคลุมทุกโรค และใชภาพในการสรางตัวแบบอยางละ 50 

ดังนั้นการศึกษาในคร้ังตอไปควรเก็บขอมูลโรคสับปะรดแบบตางๆ และเพิ่มภาพขอมูลแตละโรคใหมากข้ึน 

7.2 นําตัวแบบในการศึกษาในคร้ังนี้ ไปพัฒนาเปนแอปพลิเคชัน เพื่อวิเคราะหโรคสับปะรด 
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