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บทคัดยอ 

 

 งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงคเพื่อศึกษาและพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคในสับปะรด ดวยการสกัดคุณลักษณะภาพรวมกับ
เทคนิคเหมืองขอมูล โดยเก็บขอมูลโรคในใบสับปะรด จํานวนท้ังหมด 150 รูป โดยแบงเปน โรคเหี่ยว 50 รูป  โรครากเนา 50 รูป 
และใบปกติ  50 รูป โดยใชอัลกอริทึม Color layout filter , Simple color histogram filter รวมกับ Multilayer 
Perceptron , Naïve Bayes , LMT , Random Forest การดําเนินงานไดทําการเปรียบเทียบระหวางการสกัดคุณลักษณะภาพ 
โดยใชคาความถูกตอง คาความแมนยํา คาความระลึก และคาความเหวี่ยง เพื่อวัดประสิทธิภาพของตัวแบบได ผลการดําเนินงาน 
พบวาอัลกอริทึม Simple Color Histogram Filter รวมกับ Naive Bayes  84.66  %  ดีที่สุด รองลงมาคือ อัลกอริทึม Simple 

Color Histogram Filter รวมกับ LMT 84.66 % และ อัลกอริทึม Simple Color Histogram Filter รวมกับ Random 
Forest 84.66 % ตามลําดับ 

คําสําคัญ : เหมืองขอมูล  โรคใบสบัปะรด  ฮีสโตแกรมสี  
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 Abstract 

  

The purpose of this research was to study and develop a diagnostic model in pineapple using 

extracting image features together and data mining techniques. The disease of pineapple leaves data was 

collected in 150 leaves, categorized as 50 wilts, 50 root rot, and 50 normal leaves. Using algorithm Color 

layout filter, Simple color histogram filter, together with Multilayer Perceptron, Naive Bayes, LMT and 

Random Forest. The operations were compared between image feature extraction. using the accuracy, 

precision, recall, and F-measure to measure the performance of the model. Results showed that Simple 

Color Histogram Filter with Naive Bayes 84.66% was the best, followed by the Simple Color Histogram Filter 

algorithm with LMT 84.66%, and the Simple Color Histogram Filter algorithm with the Random Forest 

84.66%, respectively. 

 

Keywords: data mining , pineapple disease , color histogram. 
 

1.บทนํา 
ปจจุบันประเทศไทยเปนประเทศเกษตรกรรม และการเกษตรกรรมถือเปนอาชีพหลักของคนไทย ทําใหประเทศไทย  

มีสินคาทางเกษตรและผลผลิตทางเกษตรอยูหลายอยาง และก็มีสินคาทางการเกษตรท่ีเปนสินคาสงออก อาชีพเกษตรกรเปน  
อาชีพหลักของประชากรในประเทศไทยท้ังการปลูก พืช เลี้ยงสัตวและการประมง การปลูกพืชที่เกษตรกรนิยมปลูกมาก
โดยเฉพาะในพ้ืนท่ีภูมิภาคกลางคือ สับปะรด ซึ่งสับปะรดเปนพืชท่ีมีความสําคัญ ตอเศรษฐกิจชนิดหนึ่ง ท่ีมีผูนิยมบริโภคและยัง
เปนที่ตองการของตลาด รวมท้ังยังเปนพืชที่สงออก ไปขายตางประเทศท่ีสําคัญในรูปแบบการบรรจุใสกระปอง ในการปลูก
สับปะรด พบวาเกษตรกรจะประสบปญหาตาง ๆ ในการปลูก ไมวาจะเปนภัยธรรมชาติที่ไมสามารถหลีกเลี่ยงได วัชพืช และ
ศัตรูพืช และโรคที่ เกิดจากธรรมชาติ ท่ีเปนปญหาหลักของเกษตรกร ดังนั้นเกษตรกรจึงจําเปนตองใชสารเคมีชวยในการบํารุง
ดูแลรักษาเพื่อใหไดผลผลิตตามความตองการของตลาด ในปจจุบันวิธีการเลือกใชสารเคมีของ เกษตรกรจะใชวิธีที่เกษตรกร 
เปนผูบอกเลาอาการและลักษณะท่ีเกิดขึ้นแกเจาของรานหรือพนักงาน ขายในรานเคมีการเกษตร ดั้งนั้นเจาของรานหรือ
พนักงานขายจะเปนผูจัดผลิตภัณฑเคมี จึงไมสามารถและวินิจ ฉัยโรคไดอยางมีประสิทธิภาพ อาจทําใหเกิดขอผิดพลาด 
เนื่องจากการบอกอาการไม ถูกตอง หรือพนักงานไมมีความเช่ียวชาญในการวินิจฉัยโรค ซึ่งสาเหตุเหลานี้อาจจะสงผลตอการนํา
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สารเคมี เหลานี้ไปใชไมไดผล หรือบางคร้ังจะตองใชเวลาในการรักษานานข้ึนเนื่องจากสารเคมีที่นําไปใชไมสามารถรักษาโรคได 
อาจทําใหเกิดความสิ้นเปลืองและอาจทําใหเกิดความเสียหายกับพืชได 
 ดังนั้นงานวิจัยนี้จึงไดพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคท่ีเกิดกับใบสับปะรดดวยการสกัดคุณลักษณะภาพรวมกับเหมืองขอมูล 
ซึ่งเทคนิคนี้จะใชวินิจฉัยวา อาการผิดปกติที่เกิดขึ้นกับสับปะรดนั้นเปนโรคอะไร เพื่อเกษตรกรจะสามารถทราบชนิดโรคกอน 
ที่จะไปขอคําปรึกษาจาก เจาของรานหรือพนักงานรานเคมีการเกษตร หรือผูเช่ียวชาญในการเลือกซื้อสารเคมี 
 

2.วัตถุประสงค 
 2.1 เพื่อศึกษาและพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคในใบสับปะรด ดวยการสกัดคณุลักษณะภาพรวมกับเทคนิคเหมืองขอมูล 

 2.2 เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบวินิจฉัยโรคในใบสับปะรด ดวยการสกัดคณุลักษณะภาพรวมกับเทคนิค
เหมืองขอมูล 
 

3.ทฤษฎีและงานวิจัยท่ีเกี่ยวของ 
 3.1 การทําเหมืองขอมูล [1] เปนกระบวนการในการคนหารูปแบบในชุดขอมูลขนาดใหญ โดยใชวิธีการของการเรียนรู 
ของเครื่อง สถิติ และระบบฐานขอมูล  การทําเหมืองขอมูลเปนขั้นตอนวิธีการในการ การคนหาความรู ในฐานขอมูล  
การทําเหมืองขอมูลเปนเทคนิคเพื่อคนหารูปแบบ ของจากขอมูลจํานวนมหาศาลโดยอัตโนมัติ โดยใชขั้นตอนวิธีจากวิชาสถิติ  
การเรียนรูของเคร่ือง และ การรูจําแบบ หรือในอีกนิยามหนึ่งการทําเหมืองขอมูล คือ กระบวนการที่กระทํากับขอมูล 
(โดยสวนใหญจะมีจํานวนมาก) เพื่อคนหารูปแบบ แนวทาง และความสัมพันธที่ซอนอยูในชุดขอมูลนั้น โดยอาศัยหลักสถิติ  
การรูจํา การเรียนรูของเครื่อง และหลักคณิตศาสตร  

3.2 มัลติเลเยอร เปอรเซปทรอน (Multilayer Perceptron) [2] เปนรูปแบบหน่ึงของโครงขายประสาทเทียมที่มี
โครงสรางเปนแบบหลายๆชั้น ใชสําหรับงานท่ีมีความซับซอนไดผลเปนอยางดี โดยมีกระบวนการฝกฝนเปนแบบมีผูสอนและใช
ขั้นตอนการสงคายอนกลับ สําหรบัการฝกฝนกระบวนการสงคายอนกลับ ประกอบดวย 2 สวนยอยคอื การสงผานไปขางหนา 
การสงผานยอนกลับ  

3.3 เนอีฟเบย (Naive Bayes) [3] เปนเทคนิคงายๆ ในการสรางตัวแยกประเภท: โมเดลที่กําหนด class label 

ใหกับอินสแตนซท่ีมีปญหา แสดงเปนเวกเตอรของคาคณุลักษณะ โดยท่ี class label ถูกดึงมาจากชุดท่ีมีขอบเขตจํากัด ไมมี
อัลกอริธึมเดียวสําหรับการฝกตัวแยกประเภท แตมีกลุมของอัลกอริธมึตามหลักการทั่วไป : ตัวแยกประเภท Bayes ไรเดียงสา
ทั้งหมดถือวาคาของคุณลักษณะเฉพาะน้ันไมขึ้นกับคาของคุณลักษณะอ่ืนๆ เมื่อพิจารณาจากตัวแปรคลาส   

3.4 แอลเอ็มท ี(LMT) [4] การจาํแนกรูปแบบที่มีการเชื่อมโยงเเละผสมผสานการถดถอยโลจิสติกส (LR) และการ
ตัดสินใจการเรียนรูในการตัดสินของตนไม  

3.5 แรนดอมฟอเรส (Random Forest) [5] เปนหนึ่งในกลุมของโมเดลท่ีเรียกวา Ensemble learning ที่มีหลักการ
คือการเทรนโมเดลที่เหมอืนกันหลายๆ ครั้ง (หลาย Instance) บนขอมูลชุดเดียวกัน โดยแตละครั้งของการเทรนจะเลือกสวนของ
ขอมูลที่เทรนไมเหมือนกัน แลวเอาการตัดสินใจของโมเดลเหลานั้นมาโหวตกันวา Class ไหนถูกเลือกมากท่ีสุด   
 3.6 การวัดประสิทธิภาพแบบจําลอง [6] ในการวัดประสิทธิภาพของแบบจําลองในแตละเทคนิควิธีตางๆ โดยใช 
คาความแมนยําของแบบจําลอง (Accuracy) จะตองทําการเลือกขอมูลสําหรับเรียนรู (Training Set) และขอมูลสําหรับทดสอบ 
(Testing Set) งานวิจัยนี้เลือกใชวิธีการสุมเลือกขอมูลแบบความเท่ียงตรง 3 กลุม (3-fold Cross Validation) การสุมขอมูล
แบบความเท่ียงตรงเปนการสุมตัวอยางขอมูลโดยเร่ิมจากการแบงชุดขอมูลออกเปนสวนๆ เทา ๆ กัน นําขอมูลบางสวนมาทําการ

887



       7 – 8  กรกฎาคม  2565 

วิจัยสร้าง Innovation and Technology เพื่อรองรับสังคมไทยสูย่คุ Digital World 

 
การประชุมวิชาการระดับชาติ ครัง้ที่ 14 มหาวิทยาลัยราชภัฏนครปฐม 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

เรียนรู และนําขอมูลสวนท่ีเหลือมาทาการทดสอบแบบจําลองท่ีไดจากเรียนรู โดยในการทํางานจะทําการแบงกลุมขอมูลออกเปน
สิบชุดเทาๆ กันในการทดลองคร้ังแรกจะเลือกขอมูลชุดที่หนึ่ง เปนขอมูลชุดทดสอบและขอมูลที่เหลือเปนชุดเรียนรูในการทดลอง 
ครั้งถัดไปจะเลือกขอมูลชุดที่สอง เปนขอมูลชุดทดสอบและขอมูลชุดที่เหลือเปนชุดเรียนรู ทําจนกระท้ังขอมูลไดถูกนํา มา 
เปนขอมูลทดสอบและชุดเรียนรู ซึ่งจะมีการทดลองทั้งหมด 3 คร้ัง การวัดคาประสิทธิภาพของแบบจําลองน้ันจะอาศัย 

Confusion matrix   
3.7 ฮีสโตแกรมสี [6] ประกอบดวยคาความนาจะเปนของสีระดับตาง ๆ ซึ่งจะมีจํานวนของสีในแตละระดับที่ปรากฏ  

ในภาพ ฮีสโตแกรมสามารถอธิบายความมืด ความสวาง ความคมชัดสูงหรือต่ําโดยทั่วไปแลวรูปภาพแตละรูปจ ะมีฮีสโตแกรม 
ที่แนนอน ซึ่งฮีสโตแกรมจะมีคาไมเปลี่ยนแปลงเมื่อมีการเคลื่อนยาย (Translation) หมุน (Rotation) แกนของรูปภาพ และ 
การเปลี่ยนมุมเพียงเล็กนอย ดังน้ันจึงเปนไปไดที่จะนําฮีสโตแกรมสีมาใชสําหรับเปรียบเทียบความคลายคลึงของรูปภาพ  
ในการคํานวณคาฮีสโตแกรมสี ภาพแตละภาพจะถูกควอนไทซสี ภายในภาพเพ่ือลดมิติของเวกเตอรและลดความซับซอน  
ในการคํานวณลง โดยการแบงกลุมสีออกเปน m ถังสี (Bins) ซึ่งสวนใหญนิยมใช 32, 64 หรือ 256 ถังสี เนื่องจาก 
การแยกแยะความแตกตางของระดับคาสีของสายตามนุษยมีความละเอียดไมมากนัก ไพโรจน  

3.8 งานวิจัยท่ีเกี่ยวของ 
ช่ืนนภา และวงกต [7] ไดพัฒนาระบบวินิจฉัยโรคพริกโดยใชเทคนิคจําแนกขอมูล ซึ่งเทคนิคท่ีนํามาประยุกตใชคือ 

ตนไมตัดสินใจ  ขอมูลที่นํามาใช ในการวินิจฉัยโรคพริกเปนขอมูลที่ ใช ไดมาจากการเก็บขอมูลโดยแบบสอบถาม  
จากบุคลากรในรานทรัพยมงคล ระบบนี้ถูกพัฒนาดวย ภาษาพีเอชพี (PHP) รวมกับฐานขอมูลมายเอสคิวแอล (MySQL) ผลการ
พัฒนาระบบ พบวาระบบสามารถวินิจฉัยโรคพริกและแนะนําสารเคมีที่ชวยในการรักษาโรคได สวนการทดสอบความถูกตองของ
โมเดลโดย ใชโปรแกรม Weka 3.7 พบวาโมเดลท่ีใชในการวินิจฉัยโรคพริกมีคาความถูกตองเทากับ 98.90% ดังนั้นระบบท่ี
พัฒนาข้ึนนี้มีผลประเมินคาความพึงพอใจในระดับดีและสามารถนําไปประยุกตใชงานได  

ประภาส และคณะ [8] ไดพัฒนาระบบการจําแนกสาเหตุของการเกิดโรคในมันสําปะหลังตามลักษณะอาการ โดย
วิธีการเหมืองขอมูล โดยใชกฎผังตนไมโดยใชเโปรแกรม weka ทําการตรวจสอบความถูกตอง ของกฎ โดยมีผูเช่ียวชาญดานโรค
ขาวจํานวน 10คน เปนผูตรวจสอบความถูกตอง โดยจะทดสอบความถูกตอง โดยใชตัวอยางของโรคขาว 20 ขอ มาเปรียบเทียบ
เพื่อทําการวินิจฉัย พบวาการวินิจฉัยโรคขาวมีความถูกตอง 94.5% ดังนั้นระบบที่พัฒนาข้ึนน้ีมีผลประเมินคาความพึงพอใจใน
ระดับดี และสามารถนําไปประยุกตใชงานได  

ไพโรจน [6] ไดพัฒนาระบบการจําแนกสาเหตุของการเกิดโรคในแตงกวาตามลักษณะอาการ ซึ้งแบงไดแก  
โรคราน้ําคาง โรคผลเนา โรคใบดาง  โรคราแปง  และใบปกติ ซึ่งเทคนิคในงานวิจัยฉบับนี้ใชเทคนิคตนไมตัดสินใจรวมกับการ
สกัดคุณลักษณะภาพ ดวยอัลกอริทึม Simple color histogram filter กับ Color layout filter และนําขอมูลเขาสู
กระบวนการจําแนกขอมูลดวยเทคนิคตนไมตัดสินใจไดแก J48,RandomForest, RandomTree และ HorffdingTree การ
ดําเนินงานไดทําการเปรียบเทียบระหวางการสกัดคุณลักษณะภาพดวย Simple color histogram filter  กับ Color layout 

filter เพื่อวัดประสิทธิภาพของตัวแบบ ขอมูลที่สกัดคุณลักษณะดวย Color layout filter กับเทคนิค RandomForest ใหคา
ความถูกตองสูงสุดรอยละ 92.5 ใหคาความแมนยาสูงสุดรอยละ 92.5 ใหคาความระลึกสูงสุดรอยละ 92.5 ใหคาความระลึกสูงสดุ
รอยละ92.5 ดังนั้นตัวแบบการจําแนกขอมูลโรคแตงกวาที่ไดจากการสกัดคุณลักษณะภาพดวยอัลกอริทึมColor layout filter 

รวมกับการจําแนกประเภทขอมูลดวย RandomForest มีเปอรเซ็นตความถูกตองมากท่ีสุด 92.5% จึงเปนตัวแบบท่ีเหมาะสมตอ
การนําไปประยุกตใชสําหรับการวินจิฉัยโรคแตงกวาตอไป  
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4.วิธีดําเนินงานวิจัย 

วิธีการและขั้นตอนการพัฒนาตัวแบบวินิจฉัยโรคในใบสับปะรด ดวยฮีสโตแกรมสีและจําแนกดวยเทคนิคเหมืองขอมูล 
มาใชในงานวิจัย โดยผูวิจัยไดทําการนําภาพโรคในใบสับปะรด มาแปลงเปนฮีสโตแกรม จากนั้นนําขอมูลที่ไดพัฒนาเปนตัวแบบ
วินิจฉัยจําแนกประเภทดวยเทคนิคตนไมตัดสินใจโดยใชโปรแกรม weka มีรายละเอียดและขั้นตอนดังน้ี 

4.1 เก็บรวบรวมขอมูลโรคสับปะรด 

โรคเหี่ยว [9] อาการแรกน้ันเกิดกับระบบรากกอน โดยรากจะไมมีการสรางเซลลสวนปลายราก ชะงักกา
เจริญเติบโต รากจะไมทํางานและเซลลจะตาย ซึ่งตอมาเนื้อเยื่อสวนราก จะเนา  แลวสับปะรดจะแสดงอาการใหเห็น ทางสวน
ปลายใบและตัวใบในเวลาตอมา คือใบจะออนนิ่ม มีเขียวออน หรือสีเหลืองออน ปลายใบแหงเปนสี นํ้าตาลจนถึงสีแดงลามสูโคน
ใบ ใบลูลง แผแบน ไมตั้งขึ้นเหมือนใบปกติ ตอมาตนเหี่ยวและแหง รากสั้นกุด ถอนตนงาย การทําลายเริ่มตั้งแต ปลูกจนถึงเก็บ
เกี่ยว ทั้งในแปลงตนปลูก และแปลงตนตอ แสดงอาการเดนชัดหลัง การบังคับดอก ผลสับปะรดจะไมพัฒนา มีขนาดเล็ก การ
ทําลาย ทําใหคุณภาพ และผลผลิตเสียหายมาก ไมสามารถ เก็บเกี่ยวผลผลิตได  

 

 
 

ภาพท่ี 1 โรคเหี่ยวสับปะรด 

 

โรครากเนา [9]  ใบยอดแสดงอาการปลายซีดเหลือง ดึงออกไดงาย เพราะโคนใบเนาเปนสีน้ําตาล อาการเนาจะลุกลาม 
สู สวนลางของลําตน และเชื้อราในดินจะทําใหรากเนา เช้ือ P. parasitica ทําใหลําตนชะงักการเจริญเติบโต ทําให รากเนานอย  
แ ต เ ช้ื อ ร า  ทํ า ใ ห ร า ก เ น า ม า ก  แ ล ะ ทํ า ใ ห ผ ล เ น า เ ป น จุ ด สี เ ขี ย ว เ ข ม  เ มื่ อ ผ า ดู จ ะ พบ ว า เ น้ื อ เ ยื่ อ ภ า ย ใ น 
จะเนาเปนสีน้ําตาล  
 

 
 

ภาพท่ี 2 โรครากเนาสับปะรด 
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ใบปกติ เปนใบสับปะรดท่ีสมบูรณไมเปนโรค 

 

ภาพท่ี 3 ตนปกติสับปะรด 

 

4.2 ขั้นตอนการกรองขอมลู 

ผูวิจัยนําขอมลูรูปภาพจากขั้นตอนการเก็บขอมูลมาทําการกรองขอมูลโดยการนํารูปภาพมาตัดขอบสวนเกิน 

 

 
 ภาพท่ี 4 ตัวอยางการกรองขอมูล 

 

4.3 ขั้นตอนการแปลงขอมูล 

ตอจากขั้นตอนการกรองขอมูลก็จะเปนข้ันตอนการแปลงขอมูลใหอยูในรูปแบบของไฟล Arff โดยมีรูปแบบไฟล 
ดังนี ้

@relation คือ ช่ือขอมูล 

@attribute filename string คือ attribute ช่ือไฟลรูปภาพ 

@attribute class {normal, wilt, top rot, root rot } คือ ช่ือ 

class 

@data 

Normal1.jpg,Normal คือ ช่ือไฟลรูปภาพ,ช่ือclass 
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4.4 ขั้นตอนการสรางตัวแบบ 

ในการสรางตัวแบบงานวิจัยนี้ไดใชโปรแกรม weka ซึ่งไดมีการรวบรวมอัลกอริทึมท่ีจําเปนสําหรับงานวิจัยนี้ 
สําหรับขั้นตอนนี้จะทําการแปลงขอมูลรูปภาพเปนขอมลูฮสีโตแกรมสี ไดเลือกอัลกอริทึม Color layout filter และ Simple 

color histogram filter   
 

 
 

ภาพท่ี 5 ขอมูลหลังการประมวลผลขอมลูดวยอลักอริทึม Color layout filter 
 

ภาพที ่5 คือ ขอมูลหลังการสกดัคณุลักษณะภาพดวย Color layout filter 
 

 
 

ภาพท่ี 6 ขอมูลหลังการประมวลผลขอมลูดวยอลักอริทึม Simple color histogram filter  
 

ภาพที ่6 คือ ขอมูลหลังการสกดัคณุลักษณะภาพดวยอัลกอริทึม Simple color histogram filter 
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ภาพท่ี 7 ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม MultilayerPerceptron 
 

ภาพที่ 7 คือ ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม Function.MultilayerPerceptron เลือก Classify  , Function. แลว
เลือก MultilayerPerceptron 

 
 

ภาพท่ี 8 ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม NaiveBayes 
 

ภาพที ่8 คือ ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม bayes.NaiveBayes เลือก Classify  , bayes แลวเลือก NaiveBayes 
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ภาพท่ี 9 ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม LMT 
 

ภาพที ่9 คือ ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม tree.LMT เลือก Classify  , tree แลวเลือก LMT 

 

 
 

ภาพท่ี 10 ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม Random Forest 
 

ภาพที ่10 คือ ขั้นตอนจําแนกขอมูลอัลกอริทึม Random Forest เลือก Classify  , tree แลวเลือก RandomForest 
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5.ผลการวิจัย 

จากการจําแนกประเภทขอมูลดวยอัลกอริทึมตาง ๆ สามารถสรุปผลไดดังตารางที่ 1 
 

ตารางที่ 1 ผลการจําแนกประเภทขอมูลของอัลกอริทึมแตละชนิด 

อัลกอริทึมกอน
การประมวลผล 
(Preprocess) 

อัลกอริทึมจําแนก
ประเภทขอมูล

(Classify) 

คาความถูกตอง
(Accuracy) 

คาความแมนยํา
(Precision) 

คาความลึก
(Recall) 

คาความเหว่ียง
(F - Measure) 

 

Color layout 
filter 

Multilayer 
Perceptron 

74.00 % 73.32 % 74.03 % 73.52 % 

Naive Bayes 74.00 % 74.12 % 74.03 % 74.02 % 

LMT 80.00 % 80.40 % 80.01 % 80.08 % 

Random Forest 75.33 % 74.83 % 75.31 % 74.52 % 

 

Simple color  
Histogram filter 

Multilayer 
Perceptron 

84.00 % 84.01 % 84.02 % 83.92 % 

Naive Bayes 84.66 % 84.60 % 84.70 % 84.69 % 

LMT 84.66 % 84.60 % 84.70 % 84.60 % 

Random Forest 84.66 % 84.50 % 84.70 % 84.33 % 

 

6.สรุปผล 

จากผลการเปรียบเทียบอัลกอริทึมจําแนกประเภทขอมูล พบวาอัลกอริทึม Simple color histogram filter  รวมกับ 
Naive Bayes , LMT , Random Forest มีเปอรเซ็นความถูกตองเทากัน แตที่เลือก Naive Bayes เพราะวาเมื่อเทียบคา 
ในตาราง ที่ 1 Naive Bayes มีเปอรเซ็นคาความเหว่ียงที่ดีกวา รองลงมาคือ อัลกอริทึม Simple color histogram filter  

รวมกับ LMT 84.66 % และ อัลกอริทึม Simple color histogram filter  รวมกับ Random Forest 84.66 % , อัลกอริทึม 
Simple color histogram filter  รวมกับ Multilayer Perceptron 84 % , อัลกอริทมึ Color layout filter รวมกับ LMT 80 
% , อัลกอริทึม Color layout filter รวมกับ Random Forest 75.33 % , อัลกอริทึม Color layout filter รวมกับ Naive 
Bayes 74 % , อัลกอริทึม Color layout filter รวมกับ Multilayer Perceptron 74 % 

 

7.ขอเสนอแนะ 
7.1 การศึกษาในคร้ังนีไ้ดเก็บขอมลูโรคสับปะรด ซึ่งยังไมครอบคลุมทุกโรค และใชภาพในการสรางตัวแบบอยางละ 50 

ดังนั้นการศึกษาในคร้ังตอไปควรเก็บขอมูลโรคสับปะรดแบบตางๆ และเพิ่มภาพขอมูลแตละโรคใหมากข้ึน 

7.2 นําตัวแบบในการศึกษาในคร้ังนี้ ไปพัฒนาเปนแอปพลิเคชัน เพื่อวิเคราะหโรคสับปะรด 
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